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Index 424

BanzattoQd1.2.3 Diametro a Altura do Peito de Eucalyptus saligna

Description

Valores de didmetro a altura do peito (DAP, cm) de uma amostra aleatéria de arvores de Eucalyptus
saligna de um povoamento com 15 anos de idade.

Format

Um vetor numérico com 20 elementos.

Source

Banzatto, D. A., Kronka, S. D. (2013). Experimentacdo Agricola (4th ed.). Jaboticabal, SP: Funep.
(Quadro 1.2.3 pag. 3)

Examples

data(BanzattoQd1.2.3)

hist(BanzattoQd1.2.3, prob = TRUE,
xlab = expression(Didmetro~a~altura~do~peito~(cm)),
ylab = "Densidade”, main = NULL)
lines(density(BanzattoQd1.2.3), lwd = 2)
rug(BanzattoQd1.2.3)

boxplot(BanzattoQdl.2.3,
ylab = expression(Didmetro~a~altura~do~peito~(cm)))

mean(BanzattoQd1.2.3)
sd(BanzattoQd1.2.3)
fivenum(BanzattoQd1.2.3)

BanzattoQd3.2.1 Controle de pulgao na cultura de pepino

Description

Dados de um experimento visando controle de pulgio (Aphis gossypii Glover) em cultura de pepino,
instalado em delineamento inteiramente casualizado com 6 repetigdes. A resposta observada foi o
nimero de pulgdes apds a aplicagdo de produtos indicados para seu controle.
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Format

Um data. frame com 30 observagdes e 3 varidveis, em que

trat Fator de niveis nominais. Tratamento aplicado para controle do pulgdo.
rept Nimero inteiro que identifica as repeti¢des de cada tratamento.

pulgoes Numero de pulgdes coletados 36 horas apds a pulverizacdo dos tratamentos.

Source

Banzatto, D. A., Kronka, S. D. (2013). Experimentac¢io Agricola (4th ed.). Jaboticabal, SP: Funep.
(Quadro 3.2.1 pag. 44)

Examples

library(lattice)
data(BanzattoQd3.2.1)

aggregate(pulgoes ~ trat, data = BanzattoQd3.2.1,
FUN = function(x) { c(mean = mean(x), var = var(x)) })

xyplot(pulgoes ~ trat, data = BanzattoQd3.2.1,

xlab = "Tratamentos”,
ylab = "Numero de pulgdes 36h apds pulverizacgdo”)
BanzattoQd3.4.1 Produtividades de Cultivares de Mandioca
Description

Producdo de mandioca em experimento de competi¢do de cultivares de mandioca. O experimento
foi instalado em delineamento inteiramente casualizado devido a drea ser homogénea quanto as
condicdes experimentais.

Format
Um data. frame com 25 observagdes e 3 varidveis.
cult Fator de niveis nominais. Cultivares de mandioca em competi¢do no experimento.

rept Inteiro que identifica a unidade experimental em cada cultivar.

prod Producdo observada em cada unidade experimental, em ton ha=!.

Source

Banzatto, D. A., Kronka, S. D. (2013). Experimentacido Agricola (4th ed.). Jaboticabal, SP: Funep.
(Quadro 3.4.1 pag. 50)
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Examples

library(lattice)
data(BanzattoQd3.4.1)

aggregate(prod ~ cult, data = BanzattoQd3.4.1,
FUN = function(x) { c(mean = mean(x), var = var(x)) })

xyplot(prod ~ cult, data = BanzattoQd3.4.1,
xlab = "Cultivares de mandioca”,
ylab = expression(Produtividade~de~mandioca~(t~ha*{-1})))

BanzattoQd3.6.1 Producao de Materia Seca em Cultivares de Sorgo

Description

Experimento em delineamento inteiramente casualizado avaliando a produgdo de matéria de culti-
vares de sorgo. O experimento é desbalanceado no nimero de repeti¢des das cultivares.

Format

Um data. frame com 30 observagdes e 3 variaveis.

cult Fator nominal. Cultivares de sorgo estudadas. Sart € uma variedade enquanto que as demais
s@o hibridos.

rept Inteiro. Identifica as unidades experimentais de cada cultivar.

pms Producio de matéria seca (ton ha™1).

Source

Banzatto, D. A., Kronka, S. D. (2013). Experimentacdo Agricola (4th ed.). Jaboticabal, SP: Funep.
(Quadro 3.6.1 pag. 57)

Examples
library(lattice)
data(BanzattoQd3.6.1)

aggregate(pms ~ cult, data = BanzattoQd3.6.1,
FUN = function(x) { c(mean = mean(x), var = var(x)) })

xyplot(pms ~ cult, data = BanzattoQd3.6.1,
xlab = "Cultivares de sorgo”,
ylab = expression(Producdo~de~matéria~seca~(t~ha*{-1})))
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BanzattoQd3.7.1 Composicao do Substrato na Altura de Pinus oocarpa

Description

Dados de experimento para estudo do efeito de 5 composi¢des de substrato para o desenvolvimento
de Pinus oocarpa. Experimento realizado em delineamento inteiramente casualizado.

Format
Um data. frame com 20 observagdes e 3 varidveis.
comp Fator nominal. Composi¢do do substrato para o desenvolvimento das plantas. Os niveis sdo:

SC - solo de cerrado, SC+E - solo de cerrado com esterco, SC+E+NPK - idem ao anterior com
NPK, SC+V - solo de cerrado com vermiculita, SC+V+NPK - o anterior com NPK.

rept Inteiro. Identifica as unidades experimentais em cada composicao.

alt Altura média (cm) 60 dias apds a semeadura.

Source

Banzatto, D. A., Kronka, S. D. (2013). Experimentacdo Agricola (4th ed.). Jaboticabal, SP: Funep.
(Quadro 3.7.1 pag. 64)

Examples

library(lattice)
data(BanzattoQd3.7.1)

aggregate(alt ~ comp, data = BanzattoQd3.7.1,
FUN = function(x) { c(mean = mean(x), var = var(x)) })

xyplot(alt ~ comp, data = BanzattoQd3.7.1,
xlab = expression(
Composigao~do~substrato~para~italic("Pinus oocarpa")),
ylab = expression(Alturas~médias~60~dias~apds~semeadura~(cm)))
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BanzattoQd4.5.2 Efeito do Promalin sobre Furtos de Macieira

Description

Resultados de um experimento instalado na Fazenda Chapadio, no municipio de Angatuba - SP. O
delineamento experimental foi o de blocos casualizados, sendo as parcelas constituidas de 4 plantas
espacadas de 6 x 7 metros, com 12 anos de idade na época da instalacdo do experimento.

Format

Um data. frame com 20 observagdes e 3 varidveis.

promalin Fator de niveis nominais que representa a aplicacio de promalin. Os niveis sdo a dose
de promalin (ppm) aplicado em plena floracdo (12.5, 25, e 50), na floracdo e na frutificacao
(12.5 + 12.5) e a testemunha (sem aplicacao).

bloco Sao os blocos do experimento, considerados para fazer controle local.

peso Peso (g) médio baseado em um total de 250 frutos por parcela.

Source

Banzatto, D. A., Kronka, S. D. (2013). Experimentag¢do Agricola (4th ed.). Jaboticabal, SP: Funep.
(Quadro 4.5.2 pag. 84)

Mestriner, J. C. (1980). Estudos dos efeitos do promalin sobre frutos de macieiras (Malus ssp) cul-
tivares Brasil e Rainha. Trabalho de Conclusdo de Curso (Gradua¢do em Agronomia) - Faculdade
de Ciéncias Agrarias e Veterindrias, Universidade Estadual Paulista, Jaboticabal - SP.

Examples

library(lattice)
data(BanzattoQd4.5.2)

addmargins(with(BanzattoQd4.5.2,
tapply(X = peso,
INDEX = list(promalin, bloco),
FUN = sum)))

xyplot(peso ~ bloco, data = BanzattoQd4.5.2,
groups = promalin, type = "b",

xlab = "Bloco”,
ylab = "Peso médio dos frutos (g)",
auto.key = list(title = "Forma de aplicacdo do Promalin”,

cex.title = 1, columns = 2))
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BanzattoQd4.7.1 Comparacao de Metodos de Semeadura do Mamoeiro

Description

Estudo realizado em Jaboticabal - SP por Ruiz (1977) que comparou métodos de semeadura no
mamoeiro. O experimento foi instalado em delineamento de blocos casualizados, com 4 repeti¢des,
avaliando 3 métodos de semeadura. Foram avaliadas duas unidades experimentais por método em
cada bloco.

Format

Um data. frame com 24 observagdes e 3 varidveis.

bloco Blocos usados para controle local.

semead Métodos de semeadura do mamoeiro, com 3 niveis: 1) semeadura direta no campo, 2
semeadura em recipientes a pleno sol e 3) semeadura em recipientes no ripado.

altura Alturas médias (cm) das plantas de mamoeiro aos 147 dias apds a semeadura.

Source

Banzatto, D. A., Kronka, S. D. (2013). Experimentacido Agricola (4th ed.). Jaboticabal, SP: Funep.
(Quadro 4.7.1 pag. 93)

Ruiz, P. R. N. (1977). Estudo comparativo entre diferentes métodos de semeadura na cultura do
mamoeiro (Carica papaya L.). Trabalho de Conclusdao de Curso (Graduagdo em Agronomia) -
Faculdade de Ciéncias Agrarias e Veterinarias, Universidade Estadual Paulista, Jaboticabal - SP.

Examples

library(lattice)
data(BanzattoQd4.7.1)

addmargins(with(BanzattoQd4.7.1,
tapply(X = altura,
INDEX = list(semead, bloco),
FUN = sum)))

xyplot(altura ~ semead, data = BanzattoQd4.7.1,
groups = bloco, type = c("p”, "a"),
xlab = "Método de semeadura de mamoeiro”,
ylab = "Peso médio dos frutos (g)",
auto.key = list(title = "Bloco”, cex.title = 1, columns = 2))
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BanzattoQd5.2.1 Peneira e Densidade de Plantio na Producao de Amendoim

Description

Dados de um experimento fatorial que estudou o efeito de densidade de plantio e tamanho da
peneiras comerciais, de crivos circulares, para classificagdo das sementes da producdo de amen-
doim (Arachis hypogaea L.) variedade Tatu V 53. O experimento foi instalado em delineamento de
blocos casualizados.

Format

Um data. frame com 27 observagdes e 4 varidveis, em que

densid Densidade de plantio expresso em nimero de plantas por metro linear de cultivo.

peneira Diametro dos crivos circulares da peneira usada para classificar as sementes (18/64, 20/64
e 22/64 polegadas).

bloco Fator considerado para garantir controle local.

prod Produ¢do média de amendoim em vagens (g) por planta.

Cada parcela tinha 4 linhas de cultivo, espacadas de 50 cm, com 7 metros de comprimento, re-
sultando em uma 4rea de 14 m?. As duas linhas externas de cada parcela e meio metro de cada
extremidade das linhas centrais foram consideradas como bordadura, fazendo-se as avalia¢des ape-
nas no comprimento restante das duas linhas centrais, o que resultou em uma 4rea ttil de 6 m?.

Source

Banzatto, D. A., Kronka, S. D. (2013). Experimentacdo Agricola (4th ed.). Jaboticabal, SP: Funep.
(Quadro 5.2.1, pag. 102)

Examples

library(lattice)
data(BanzattoQd5.2.1)

addmargins(with(BanzattoQd5.2.1,
tapply(X = prod,
INDEX = list(interaction(peneira, densid),
bloco),

sum)))

FUN

xyplot(prod ~ densid, data = BanzattoQd5.2.1,
groups = peneira, type = c("p"”, "a"),
auto.key = list(title = "Peneira”, cex.title =1,
columns = 1, corner = c(0.05, 0.95)),
xlab = "Densidade de plantio (plantas/metro linear)”,
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ylab = "Producdo média de amendoim em vagem (g/planta)”)

BanzattoQd5.2.4 Efeito de Recipientes para Duas Especies de Eucalipto

Description

Experimento em esquema fatorial 3 x 2 para estudar o efeito de 3 tipos de recipientes para a
produgdo de mudas de duas espécies de Eucalipto. O experimento foi instalado em delineamento
inteiramente casualizado.

Format

Um data. frame com 24 observagdes e 4 varidveis, em que

recipie Sido os niveis de recipiente estudados: SPP - saco plastico pequeno, SPG - saco plastico
grande e Lam - laminado.

especie Sao as espécies de Eucalipto: Eucalyptus citriodora e Eucalyptus grandis.
rept Identifica as repeticdes de cada combinagdo dos fatores recipiente e espécie.

alt Altura das mudas aos 80 dias de idade (cm).

Source

Banzatto, D. A., Kronka, S. D. (2013). Experimentacdo Agricola (4th ed.). Jaboticabal, SP: Funep.
(Quadro 5.2.4, pag. 107)

Examples

library(lattice)
data(BanzattoQd5.2.4)

xyplot(alt ~ recipie, data = BanzattoQd5.2.4,
groups = especie, type = c("p"”, "a"),
auto.key = list(title = "Espécie”, cex.title = 1, font = 3,
columns = 1, corner = c(0.95, 0.95)),
xlab = "Recipiente”,
ylab = "Altura das mudas aos 80 dias de idade (cm)")
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BanzattoQd5.3.1 Producao de Cafe em Funcao de Adubacao NPK

Description

Resultados de um experimento em arranjo fatorial triplo 2 x 2 x 2, instalado em delineamento
de blocos casualizados, para estudar o efeito da combinacao de nitrogénio, fésforo e potdssio na
producdo de café coco.

Format
Um data. frame com 48 observagdes e 5 varidveis.

N Varidvel numérica que indica auséncia (0) ou presenca (1) de nitrogénio.
P Varidvel numérica que indica auséncia (0) ou presenca (1) de f6sforo.

K Varidvel numérica que indica auséncia (0) ou presenca (1) de potéssio.
bloco Fator de 6 niveis nominais, presente para controle local.

prod Varidvel resposta continua que é a produgio de café coco (kg ha—!) obtida em cada uma das
parcelas para cada uma das combinagdes de N, P e K na adubacio.

Source

Banzatto, D. A., Kronka, S. D. (2013). Experimentacdo Agricola (4th ed.). Jaboticabal, SP: Funep.
(Quadro 5.3.1, pag. 113)

Examples

library(lattice)
data(BanzattoQd5.3.1)

addmargins(with(BanzattoQd5.3.1,
tapply(X = prod,
INDEX = list(interaction(N, P, K), bloco),
FUN = sum)))

xyplot(prod ~ N, data = BanzattoQd5.3.1,
groups = interaction(P, K, sep = ":"), type = c("p", "a"),
auto.key = list(title = "P:K", cex.title =1,
columns = 1, corner = c(0.05, 0.95)),
xlab = "Nitrogénio (@ = ausente, 1 = presente)”,
ylab = expression("Producdo de café coco”"~(kg~ha*{-1})))

xyplot(prod ~ interaction(N, P, K, sep = ":"),
data = BanzattoQd5.3.1,
xlab = "N:P:K (@ = ausente, 1 = presente)”,
ylab = expression("Produgdo de café coco”~(kg~ha*{-1})))



BanzattoQd5.3.7 21

BanzattoQd5.3.7 Eficiencia na Utilizacao de P por Cultivares de trigo

Description

Experimento em delineamento inteiramente casualizado que avaliou o efeito a eficiéncia na utiliza-
¢do de fésforo por trés cultivares de trigo cultivadas em solo com e sem calagem.

Format
Um data. frame com 48 observagdes e 5 varidveis.

cult Cultivares de trigo usadas no experimento: BR 20 Guaté - tolerante ao aluminio, BR 36
Tanomami - sensivel ao aluminio, BR 40 Tuidca - moderadamente sensivel ao aluminio.

calag Quantidade aplicada de calcdrio feita para correcdo da acidez do solo (calagem): O e 4,4 ton
ha=1.

P Quantidade aplicada de fésforo: 0 e 87 mg de P por kg de solo.
rept Identifica a repeti¢cdo de cada cela experimental.

efic Varidvel resposta que a eficiéncia na utilizacdo do fésforo, dado pelo quociente da massa seca
da parte aérea produzida pela quantidade de f6sforo absorvida pelas plantas.

Source

Banzatto, D. A., Kronka, S. D. (2013). Experimentacdo Agricola (4th ed.). Jaboticabal, SP: Funep.
(Quadro 5.3.7, pag. 120)

Examples

library(lattice)
data(BanzattoQd5.3.7)

addmargins(with(BanzattoQd5.3.7,
tapply(X = efic,
INDEX = list(interaction(cult, calag, P),
rept),
FUN = sum)))

xyplot(efic ~ factor(P) | cult, data = BanzattoQd5.3.7,
groups = calag, type = c("p"”, "a"),
layout = c(NA, 1), jitter.x = TRUE,
auto.key = list(title = expression("Calagem”~(ton~ha*{-13})),
cex.title = 1, columns = 2),
xlab = expression(”"Fésforo”~(mg~kg*{-1}~de~solo)),
ylab = expression("Eficiéncia no uso do Fésforo”))
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BanzattoQd5.5.1 Adubacao Mineral no Milho com Uso de Confundimento

Description

Experimento realizado em Jaboticabal - SP por Vilalta (1972) que, com um arranjo fatorial triplo,
estudou a combinagao de nitrogénio, fésforo e potdssio, cada um com 3 niveis (27 combinacdes ao
todo), sobre a producdo de graos de milho. Como o niimero de tratamentos € 27, ndo seria vidvel, em
termos de controle local, ter blocos desse tamanho. Portanto, usou-se a técnica de confundimento
para distribuir os 27 tratamentos em 3 blocos de tamanho 9. A técnica foi usada para confundir dois
graus de liberdade da interag@o tripla com o efeito dos blocos. O grupo de confundimento adotado
foio W.

Format

Um data. frame com 27 observagdes e 4 varidveis, em que
N Niveis codificados de nitrogénio (N) que representam 0, 30 e 60 kg ha=!. A fonte do N é o
sulfato de amo6nio (20% de N).

P Niveis codificados de fésforo (P) que representam 0, 30 e 60 kg ha—!. A fonte do P é o superfos-
fato simples (18% de P2Os).

K Niveis codificados de potdssio (K) que representam 0, 30 e 60 kg ha=!. A fonte do K € o cloreto
de potassio (60% de K;0).
bloc Fator de niveis nominais que identifica os blocos.

prod Varidvel resposta observada que é a producdo de grios de milho (kg ha™1).

Cada parcela foi constituida de 6 linhas de plantio com 10 metros de comprimento, num total de 60
m2 e, como 4rea til, foram consideradas as 4 linhas centrais com 8 metros de comprimento (por
desconsiderar 1 m em cada extremidade), perfazendo 32 m2. O hibrido de milho utilizado foi o
HMD-7974.

Source

Banzatto, D. A., Kronka, S. D. (2013). Experimentacdo Agricola (4th ed.). Jaboticabal, SP: Funep.
(Quadro 5.5.1, pag. 131)

Vilalta, O. A. (1972). Avaliagio da producédo de milho (Zea mays L.) em funcdo da adubagdo NPK
em um latossolo vermelho-escuro — fase arenosa. Trabalho de Conclusdo de Curso (Graduacdo
em Agronomia). Faculdade de Ciéncias Agrérias e Veterindrias, Universidade Estadual Paulista,
Jaboticabal, SP.

Examples

library(lattice)

data(BanzattoQd5.5.1)
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a <- with(BanzattoQd5.5.1,

tapply(X = prod, INDEX = list(N, P, K), FUN = sum))
addmargins(apply(a, MARGIN = c(1, 2), FUN = sum))
addmargins(apply(a, MARGIN = c(1, 3), FUN = sum))
addmargins(apply(a, MARGIN = c(2, 3), FUN = sum))

xyplot(prod ~ factor(N) | factor(P), data = BanzattoQd5.5.1,
groups = K, type = c("p", "a"), layout = c(NA, 1),
auto.key = list(title = "Potassio (K)", cex.title =1,
columns = 3),
strip = strip.custom(strip.names = TRUE,
var.name = "Foésforo (P)"),
xlab = "Nitrogénio (N)",
ylab = expression("Producdo de graos de milho"~(ka~ha*{-1})))

BanzattoQd6.2.2 Espacamento de Plantio na Producao de Cana-de-acucar

Description

O experimento avaliou o efeito do espacamento de plantio na producdo de variedades de cana-de-
aclcar. Para estudar os dois fatores, espacamento e variedades, considerou-se o delineamento de
blocos casualizados com arranjo de tratamentos de parcelas subdivididas com o espagamento sendo
casualizado dentro dos niveis de variedade.

Format
Um data. frame com 40 observagdes e 4 variaveis.

varied Fator de niveis nominais que representa as variedades de cana-de-agucar.

espac Fator de niveis nominais que representa o espacamento entre linhas para o plantio da cana-
de-actcar.

bloco Fator de niveis nominais que sdo os blocos do experimento.

prod Producio de cana-de-aciicar, em ton ha=!.

Source

Banzatto, D. A., Kronka, S. D. (2013). Experimentacdo Agricola (4th ed.). Jaboticabal, SP: Funep.
(Quadro 6.2.2, pag. 138)

Examples

library(lattice)

data(BanzattoQd6.2.2)
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str(BanzattoQd6.2.2)

ftable(with(BanzattoQd6.2.2,
tapply(prod,
list(varied = varied,
espac = espac,
bloco = bloco),
FUN = mean)))

xyplot(prod ~ varied, groups = espac, data = BanzattoQd6.2.2,
as.table = TRUE, jitter.x = TRUE, type = c("p", "a"),
auto.key = list(title = "Espagamento de cultivo”,
cex.title = 1, columns = 2,
corner = c(0.85, 0.95)),
xlab = "Variedades de cana-de-acucar”,
ylab = expression(”Producdo de cana-de-acucar”~(ton~ha*{-1})))

BanzattoQd6.2.5 Fontes e Doses para Adubacao Nitrogenada no Milho

Description
Experimento que estudou a producdo de milho como fun¢do de fontes e doses de adubacdo ni-
trogenada. O experimento foi instalado em delineamento de blocos casualizados com arranjo de
tratamento em parcela subdividida, sendo as doses casualizadas dentro dos niveis de adubo.
Format
Um data. frame com 48 observagdes e 4 varidveis.
adubo Fator de niveis nominais que sao os adubos fontes de nitrogénio.

dose Fator de niveis métricos que sao as doses aplicadas, em kg de nitrogé€nio por hectare.

bloco Fator de niveis nominais que representa os blocos do experimento.

prod Producdo de milho, em kg ha -1

Source

Banzatto, D. A., Kronka, S. D. (2013). Experimentacdo Agricola (4th ed.). Jaboticabal, SP: Funep.
(Quadro 6.2.5, pag. 144)

Examples

library(lattice)

data(BanzattoQd6.2.5)
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str(BanzattoQd6.2.5)

ftable(with(BanzattoQd6.2.5,
tapply(prod,
list(adubo = adubo,
dose = dose,
bloco = bloco),
FUN = mean)))

xyplot(prod ~ dose, groups = adubo, data = BanzattoQd6.2.5,
as.table = TRUE, jitter.x = TRUE, type = c("p", "a"),
auto.key = list(title = "Adubos fontes de nitrogénio”,
cex.title = 1, columns = 2),
xlab = expression(
"Quantidade aplicada de nitrogénio”~(kg~ha*{-1})),
ylab = expression("Produgdo de milho"~(kg~ha*{-1})))

xyplot(prod ~ dose | adubo, data = BanzattoQd6.2.5,
as.table = TRUE, jitter.x = TRUE,
xlab = expression(

"Quantidade aplicada de nitrogénio”~(kg~ha*{-1})),
ylab = expression("Produgdo de milho"~(kg~ha*{-1})),
panel = function(x, vy, ...){

panel.xyplot(x, vy, ...)

mo <- lm(y ~ poly(x, degree = 2))

panel.curve(predict(m@, newdata = list(x = x)))

D

BanzattoQd6.3.4 Epocas de Plantio e Colheita na Producao de Beterraba

Description

Experimento estudar o efeito de datas de plantio, épocas de colheita e aplicagdo de inseticidas na
produgdo de beterraba. Os tratamentos foi arranjados em parcelas sub-subdivididas no delineamento
de blocos casualizados.

Format
Um data. frame com 72 observacdes e 5 varidveis.

data Fator de niveis ordinais que representa as datas de plantio de beterraba. Os niveis do fator
data foram casualizados nas parcelas.

inset Varidvel bindria que representa a aplicacdo de inseticida (1) ou ndo (0). Este fator foi casu-
alizado as subparcelas.

epoc Fator de niveis ordinais que representa a época de colheita das beterrabas. Esse fator foi
casualizado nas sub-subparcelas.

bloco Fator de niveis nominais que presenta os blocos do experimento.

prod Producgdo de beterraba. A unidade de medida néo foi informada.
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Source

Banzatto(Qd6.4.2

Banzatto, D. A., Kronka, S. D. (2013). Experimentacdo Agricola (4th ed.). Jaboticabal, SP: Funep.
(Quadro 6.3.4, pag. 156)

Examples

library(lattice)

data(BanzattoQd6.3.4)

str(BanzattoQd6.3.4)

ftable(with(BanzattoQd6.3.4,

tapply(prod,
list(data = data,
inset = inset,
epoc = epoc,
bloco = bloco),
FUN = mean)))

xyplot(prod ~ epoc | data, groups = inset, data = BanzattoQd6.3.4,

as.table = TRUE, layout = c(NA, 1),
jitter.x = TRUE, type = c("p"”, "a"),
auto.key = list(title = "Aplicacdo de inseticida”,
cex.title = 1, columns = 2),
strip = strip.custom(var.name = "Epoca”, strip.names = TRUE),
xlab = "Ordem das datas de plantio”,
ylab = "Producdo de beterraba")

BanzattoQd6.4.2 Epoca de Plantio e Adubacao Nitrogenada em Beterraba

Description

Experimento em delineamento de blocos casualizados cujos niveis dos fatores, época de plantio e
nitrogénio, foram casualizados em faixas. A varidvel reposta observada foi a produgao de beterraba.

Format

Um data. frame com 80 observagdes e 4 varidveis.

nitro Fator de niveis métricos que correspondem a quantidade de nitrogénio aplicada, em libras
por acre.

epoca Fator de niveis ordinais que representa as épocas de plantio de beterraba.

bloco Fator de niveis nominais que identifica os blocos do experimento.

prod Producdo de beterraba, em toneladas por acre.
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Na figura abaixo, tem-se a organizacao dos 4 blocos, bem como dos niveis de época de plantio e
nitrogénio em cada um deles. No bloco 1 (B1), a faixa em cinza claro horizontal indica a unidade
experimental da época 4 (E4) e a faixa cinza escuro vertical a unidade experimental para o nivel
de nitrogénio 80 (N 80). A cédula preta é a unidade experimental da combinacio dos niveis dos

fatores.
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NO

N 320
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Bl El
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Source

Banzatto, D. A., Kronka, S. D. (2013). Experimentacdo Agricola (4th ed.). Jaboticabal, SP: Funep.

(Quadro 6.4.2, pag. 163)

Examples

library(lattice)

data(BanzattoQd6.4.2)

str(BanzattoQd6.4.2)

ftable(with(BanzattoQd6.4.2,

tapply(prod,
list(nitro
epoca
bloco
FUN = mean)))

xyplot(prod ~ nitro, groups

as.table
jitter.x

TRUE, layout

TRUE, type

nitro,
epoca,

bloco),

epoca, data =

= c(NA,
cC'p",

1)!

"a"y,

BanzattoQd6.4.2,
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auto.key = list(title = "Epocas de plantio”,

cex.title = 1, columns = 2),
strip = strip.custom(var.name = "Epoca”, strip.names = TRUE),
xlab = expression(”"Doses de nitrogénio”~(libras~acre*{-13})),
ylab = expression("Producdo de beterraba”"~(ton~acre*{-1})))

BanzattoQd7.2.1 Efeito do Gesso no Peso de Graos de Feijao

Description

Estudo sobre o efeito do gesso no peso de graos de feijao (Phaseolus vulgaris L.) feito por Ragazzi
(1979). O experimento foi instalado em delineamento inteiramente casualizado e foram estudados
7 niveis de gesso, de 0 a 300, igualmente espacados em 50 kg ha=!.

Format
Um data. frame com 28 observagdes e 3 varidveis.
gesso Niveis de gesso aplicados, em kg ha=—1.

rept Identifica as repeticdes de cada dose de gesso.

peso Peso de 1000 sementes de feijdo, em gramas.

Source

Banzatto, D. A., Kronka, S. D. (2013). Experimentacdo Agricola (4th ed.). Jaboticabal, SP: Funep.
(Quadro 7.2.1, pag. 170)

Ragazzi, D. (1979). Efeito de doses de gesso na cultura do feijoeiro (Phaseolus vulgaris L.). Tra-
balho de Conclusao de Curso (Graduagdo em Agronomia). Faculdade de Ciéncias Agrarias e Vet-
erindrias, Universidade Estadual Paulista, Jaboticabal.

Examples

library(lattice)

data(BanzattoQd7.2.1)

str(BanzattoQd7.2.1)

xyplot(peso ~ gesso, data = BanzattoQd7.2.1,
type = c("p"”, "smooth”, "g"),

xlab = expression(”Dose de gesso"~(kg~ha*{-1})),
ylab = expression("Pesso de 1000 sementes”~(g)))
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BanzattoQd7.3.1 Diametro e Altura de Tubetes na Formacao de Mudas de Eucalipto

Description

Experimento fatorial 3 x 3 que avaliou o efeito das dimensdes do tubete (didmetro e altura, 3 niveis
cada) na produgdo de mudas de eucalipto. O experimento foi instalado em delineamento de blocos
casualizados e a resposta medida foi a altura das mudas 75 dias apds a semeadura.

Format

Um data. frame com 27 observagdes e 4 varidveis.

dt Diametro dos tubetes, em cm.
at Altura dos tubetes, em cm.
bloco Varidvel nominal que identifica os blocos do experimento.

alt Altura das mudas 75 dias ap6s a semeadura.

Source
Banzatto, D. A., Kronka, S. D. (2013). Experimentacdo Agricola (4th ed.). Jaboticabal, SP: Funep.
(Quadro 7.3.1, pag. 177)

Examples

library(lattice)

data(BanzattoQd7.3.1)

str(BanzattoQd7.3.1)

xtabs(~at + dt, data = BanzattoQd7.3.1)

with(BanzattoQd7.3.1, addmargins(tapply(alt, list(at, dt), FUN = mean)))

xyplot(alt ~ at, data = BanzattoQd7.3.1,
groups = dt, type = c("p", "a", "g"),
auto.key = list(title = "Diadmetro dos tubetes (cm)",
cex.title = 1, columns = 3),
xlab = expression("”Altura do tubete”~(cm)),

ylab = expression(”Altura das mudas”~(cm)))
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BanzattoQd7.3.3 Experimento Fatorial com Fatores Qualitativos e Quantitativos

Description

Dados ficticios de um experimento fatorial duplo com um fator qualitativo e outro quantitativo. O
experimento estd em delineamento de blocos casualizados e a resposta € a producdo da cultura.

Format

Um data. frame com 32 observagdes e 4 variaveis.

varied Niveis nominais do fator variedade.
adub Niveis métricos do fator adubagio, em kg ha=*.
bloco Niveis nominais do fator bloco.

prod Producdo, em ton ha=!.

Source

Banzatto, D. A., Kronka, S. D. (2013). Experimentacdo Agricola (4th ed.). Jaboticabal, SP: Funep.
(Quadro 7.3.3, pag. 182)

Examples

library(lattice)

data(BanzattoQd7.3.3)

str(BanzattoQd7.3.3)

xtabs(~adub + varied, data = BanzattoQd7.3.3)

with(BanzattoQd7.3.3,
addmargins(tapply(prod, list(adub, varied), FUN = mean)))

xyplot(prod ~ adub, data = BanzattoQd7.3.3,
groups = varied, type = c("p", "a", "g"),
auto.key = list(title = "Variedades”,
cex.title = 1, columns = 2),
xlab = expression(”Adubagdo”~(kg~ha*{-13})),

ylab = expression("Producdo”~(kg~ha*{-13})))
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BanzattoQd8.2.1 Grupo de Ensaios de Competicao de Batata

Description

Dados referentes a um grupo de 4 ensaios de competi¢do de 10 cultivares de batata, realizado por
Filgueira (1991) em Guaira - SP. Os ensaios foram instalados no delineamento de blocos casualiza-
dos com 4 repeticdes. A varidvel resposta é a produgio de tubérculos, em t ha=!.

Format

Um data. frame com 160 observacdes e 4 varidveis.

exper Fator de niveis categéricos que identifica o experimento (ensaio)).
bloco Fator de niveis categdricos que identifica os blocos dentro de um experimento.
cult Fator de niveis categéricos que identifica as cultivares de batata.

prod Producdo de tubérculos, em tom ha=!.

Source

Banzatto, D. A., Kronka, S. D. (2013). Experimentacio Agricola (4th ed.). Jaboticabal, SP: Funep.
(Quadro 8.2.1, pag. 190)
Filgueira, F. A. R. (1991). Interacdo genétipo ambiente em batata (Solanum tuberosum L. spp

tuberosum). Tese (Doutorado em Producéo Vegetal). Faculdade de Ciéncias Agrarias e Veterindrias,
Universidade Estadual Paulista, Jaboticabal: SP.

Examples

library(lattice)

data(BanzattoQd8.2.1)

str(BanzattoQd8.2.1)

ftable(xtabs(~exper + bloco + cult, data = BanzattoQd8.2.1))

with(BanzattoQd8.2.1,
addmargins(tapply(prod, list(cult, exper), FUN = mean)))

xyplot(prod ~ cult | exper, data = BanzattoQd8.2.1,
groups = bloco, type = c("p”, "a", "g"), as.table = TRUE,
auto.key = list(space = "right", title = "Bloco",
cex.title = 1, columns = 1),
scales = list(x = list(rot = 90)),
xlab = "Cultivares”,
ylab = expression("Producdo de tubérculos”~(t~ha*{-1})))
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BanzattoQd8.3.1 Grupo de Ensaios de Competicao de Genotipos de Batata

Description

Grupo de ensaios de competi¢cdo de gendtipos de batata realizado por Filgueira (1991) em Anépolis
- GO. Cada experimento foi instalado em delineamento de blocos casualizados com 4 repeticdes. A
varidvel resposta foi a produgio, em t ha=!, de batata.

Format

Um data. frame com 40 observagdes e 3 varidveis.

exper Fator de niveis categéricos que identifica o experimento.
genot Fator de niveis categdricos que identifica os genétipos de batata.

prod Producdo total de batata resultante da soma dos valores observados nos 4 blocos de cada

experimento, em t ha=!.

Esse data.frame ndo possui o valor individual de cada parcelas mas sim a soma do valor (total)
nas parcelas de um mesmo genétipo em cada um dos experimentos. As estimativas dos quadrados
médios residuais em cada experimento estdo disponiveis no atributo "gmr" do objeto.

Source

Banzatto, D. A., Kronka, S. D. (2013). Experimentacdo Agricola (4th ed.). Jaboticabal, SP: Funep.
(Quadro 8.3.1, pag. 196)

Filgueira, F. A. R. (1991). Interacdo genétipo ambiente em batata (Solanum tuberosum L. spp
tuberosum). Tese (Doutorado em Producdo Vegetal). Faculdade de Ciéncias Agrarias e Veterindrias,
Universidade Estadual Paulista, Jaboticabal: SP.

Examples

library(lattice)

data(BanzattoQd8.3.1)
str(BanzattoQd8.3.1)

attr(x = BanzattoQd8.3.1, which = "gmr")

with(BanzattoQd8.3.1,
addmargins(tapply(prod, list(genot, exper), FUN = mean)))

xyplot(prod ~ genot, groups = exper, data = BanzattoQd8.3.1,
type = C(Hp”’ Ilall’ Ilgll)’
auto.key = list(title = "Experimento”,

cex.title = 1, columns = 4),
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scales = list(x = list(rot = 90)),
xlab = "Gendtipos”,
ylab = expression(
"Producdo total de tubérculos de 4 parcelas”~(t~ha*{-1})))

BanzattoQd8.4.1 Grupo de Ensaios de Competicao de Genotipos de Cebola

Description

Grupo de experimentos de competicdo de gendtipos de cebola realizado por Santos (2003). O
delineamento considerado em cada ensaio ndo foi informado.

Format

Um data. frame com 60 observagdes e 3 varidveis.

exper Fator de niveis categdricos que representa os experimentos.
genot Fator de niveis categéricos que representa os gendtipos de cebola.

prod Producdo média de bulbos dos genétipos em cada experimento (média das repeti¢des), em t
ha=!.

Source
Banzatto, D. A., Kronka, S. D. (2013). Experimentacdo Agricola (4th ed.). Jaboticabal, SP: Funep.
(Quadro 8.4.1, pag. 200)

Santos, G. M. (2003). Adaptabilidade e estabilidade de gendtipos de cebola. Tese (Doutorado em
Genética e Melhoramento de Plantas). Faculdade de Ciéncias Agrarias e Veterindrias, Universidade
Estadual Paulista, Jaboticabal: SP.

Examples

library(lattice)
data(BanzattoQd8.4.1)
str(BanzattoQd8.4.1)

with(BanzattoQd8.4.1,
addmargins(tapply(prod, list(genot, exper), FUN = mean)))

xyplot(prod ~ genot, groups = exper, data = BanzattoQd8.4.1,

type = c("p”, "a", "g"),
auto.key = list(title = "Experimento”,
cex.title = 1, columns = 3),

scales = list(x = list(rot = 90)),
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xlab = "Genoétipos de cebola”,
ylab = expression(
"Producdo média de bulbos”"~(t~ha*{-1})))

BanzattoQd8.4.3 Grupo de Experimentos de Adubacao Nitrogenada em Milho

Description

Dados referentes i producio de milho em griios de ensaios fatoriais 3% de adubacdo NPK na cultura
do milho. Os experimentos foram realizados em 8 locais. O delineamento experimental nao foi
informado.

Format
Um data. frame com 24 observagdes e 3 variaveis.

local Fator de niveis categdricos que identifica os locais onde foram instalados os experimentos.

nitro Nivel de nitrogénio fornecido na adubacdo. A escala de medida dos niveis originais ndo
foi informada. Os niveis foram representados por inteiros (0, 1 e 2), o que sugere que sdo
equidistantes na escala original.

prod Producio média de grios de milho (média das repeti¢des em cada experimento), em kg ha=!.

O data. frame possui um atributo com os quadrados médios residuais em cada experimento.

Source

Banzatto, D. A., Kronka, S. D. (2013). Experimentacdo Agricola (4th ed.). Jaboticabal, SP: Funep.
(Quadro 8.4.3, pag. 202)

Examples

library(lattice)
data(BanzattoQd8.4.3)
str(BanzattoQd8.4.3)

with(BanzattoQd8.4.3,
addmargins(tapply(prod, list(local, nitro), FUN = mean)))

xyplot(prod ~ nitro, groups = local, data = BanzattoQd8.4.3,
type = "0",
auto.key = list(title = "Local”,
cex.title = 1, columns = 2),
xlab = "Niveis de nitrogénio”,
ylab = expression(
"Producdo média de graos de milho"~(kg~ha*{-1})))
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BanzattoQd9.2.1 Producao de Variedades de Milho

Description

Resultados de um experimento para avaliagdo da produgdo de cultivares de milho. O experimento
foi instalado em delineamento de blocos casualizados. Além da produ¢do em cada parcela, contou-
se o nimero de plantas por parcela (stand)

Format

Um data. frame com 24 observagdes e 6 varidveis.

varied Fator de niveis categdricos que representa as variedades de milho.
A Fator de niveis categdricos que representa os niveis de um fator ficticio A.
B Fator de niveis categdricos que representa os niveis de um fator ficticio B.
bloco Fator de niveis categdricos que indica os blocos do experimento.
nppp Numero de plantas por parcela.

prod Produ¢do de milho (g) por parcela.

Os fatores A e B sdo ficticios pois foram criados apenas para demonstrar como fazer a anélise caso
o experimento fosse um fatorial 3 x 2 ao invés de ter um tnico fator de 6 niveis.

Source

Banzatto, D. A., Kronka, S. D. (2013). Experimentagdo Agricola (4th ed.). Jaboticabal, SP: Funep.
(Quadro 9.2.1, pag. 206)

Examples

library(lattice)
data(BanzattoQd9.2.1)
str(BanzattoQd9.2.1)

xyplot(prod ~ varied, data = BanzattoQd9.2.1,
groups = bloco, type = c("p”, "a", "g"), as.table = TRUE,
cex = with(BanzattoQd9.2.1,
0.5 + (nppp - min(nppp))/diff(range(nppp))),
auto.key = list(space = "right", title = "Bloco",
cex.title = 1, columns = 1),
xlab = "Variedades de milho"”,
ylab = expression("Produgdo”~(g~parcela”{-1})))
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BarbinEx1 Altura de Pinus elliottii aos 10 anos de idade

Description

Os dados referem-se a altura (m) de Pinus elliottii, var. elliottii, com 10 anos de idade plantadas no
espacamento 2 x2,5 metros.

Format

Um vetor com 50 elementos de valor numérico.

Source

Barbin, D. (2013). Planejamento e Andlise Estatistica de Experimentos Agronémicos (2nd ed.).
Londrina, PR: Mecenas. (Exercicio 1, pag. 199)

Examples

library(latticeExtra)
library(ggplot2)

data(BarbinEx1)
str(BarbinEx1)

# Histograma + densidade com graphics.
ht <- hist(BarbinEx1, prob = TRUE, main = NULL, col = "orange”,
ylab = "Densidade de probabilidade”,
xlab = expression("Altura de arvores de"
~italic("Pinus elliottii")))
lines(density(BarbinEx1))
rug(BarbinEx1)

# Histograma + densidade com lattice.
histogram(BarbinEx1, breaks = ht$breaks, col = "orange”,
type = "density"”,
ylab = "Densidade de probabilidade”,
xlab = expression("Altura de arvores de"
~italic("Pinus elliottii")))
latticeExtra::as.layer(densityplot(BarbinEx1,
plot.points = FALSE,
col = 1))
latticeExtra::layer(panel.rug(x = x, col = 1))

# Histograma + densidade com ggplot2.
ggplot()
geom_histogram(mapping = aes(x = BarbinEx1, y = ..density..),
breaks = ht$breaks, fill = "orange”, col = 1)



BarbinEx 13 37

geom_rug(mapping = aes(x = BarbinEx1), sides = "b")
geom_density(mapping = aes(x = BarbinExl1, y = ..density..))
labs(y = "Densidade de probabilidade”,
x = expression(”Altura de arvores de”
~italic("Pinus elliottii”)))

# Acumulada empirica.
plot(ecdf(BarbinEx1))
ecdfplot(BarbinEx1, col = 1)
gplot(BarbinEx1,
ecdf (x = BarbinEx1) (BarbinEx1),
geom = "step"”)

BarbinEx13 Diametro Medio do Tronco de Especies de Eucalipto

Description

Didmetro médio (cm), aos 5 anos de idade, de plantas tteis da parcela de um ensaio fatorial 2 x
4, em blocos casualizados com 3 repeti¢des, conduzido por H. A. Mello e outros, Mogi-Guacu
(1966-1971).

Format

Um data. frame com 24 observagdes e 4 varidveis.

euca Fator categérico, seus niveis sio espécies de eucalipto.
dist Fator que representa a distdncia ou espagamento de plantio das plantas, em metros.
bloc Fator que representa os blocos do experimento.

diam Diametro médio (cm) das plantas tteis da parcela.

Source

Barbin, D. (2013). Planejamento e Andlise Estatistica de Experimentos Agronémicos (2nd ed.).
Londrina, PR: Mecenas. (Exercicio 13, pag. 206)

Examples

library(lattice)
data(BarbinEx13)
str(BarbinEx13)

xyplot(diam ~ dist, groups = euca, data = BarbinEx13,
type = c("p", "a"),
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xlab = "Disténcia entre avores (m)”,
ylab = "Didmetro da arvore (cm)”,
auto.key = list(columns = 2, cex.title = 1, font = 3,
title = expression(”Espécies de”
~italic(Eucaliptus))))

BarbinEx14 Producao de Milho em Ensaio Fatorial de NPK

Description
Ensaio fatorial de adubacio NPK, fatorial 23, com resultados referentes & producio de milho (kg
ha~1), conduzido em delineamento de blocos casualizados em Limoeiro, PE.
Format
Um data. frame com 24 observagdes e 5 variaveis.
N Fator métrico com niveis codificados para adubacao com nitrogénio.
P Fator métrico com niveis codificados para adubac¢do com fésforo.

K Fator métrico com niveis codificados para adubagido com potassio.

bloc Fator que identifica os blocos do experimento.

prod Producio de milho, em kg ha=!.

Source

Barbin, D. (2013). Planejamento e Andlise Estatistica de Experimentos Agronémicos (2nd ed.).
Londrina, PR: Mecenas. (Exercicio 14, pag. 206)

Examples

library(lattice)
data(BarbinEx14)
str(BarbinEx14)

xyplot(prod ~ as.factor(N) | as.factor(P),
groups = K, data = BarbinEx14, type = c("p”, "a"),

xlab = "Nitrogénio”,
ylab = "Didmetro da arvore (cm)”,
strip = strip.custom(strip.names = TRUE, var.name = "Fésforo"),

auto.key = list(columns = 2, cex.title =1,
title = "Potassio"))
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BarbinEx16 Efeito de Sistemas de Plantio na Produtividade de Cana-de-acucar

Description

Produtividade de cana-de-agucar, cultivar CB-43-5, obtidos de dois sistemas de plantio nos dois
primeiros cortes (cana planta e cana soca) em um ensaio de parcelas subdivididas em delineamento
inteiramente casualizado. Os niveis de sistema de plantio (sulc) sdo aleatorizados as parcelas,
segundo um delineamento inteiramente casualizado, portanto este é o fator da parcela. O corte
¢ o fator da subparcela porque sdo medidas repetidas (no tempo, inclusive) na mesma unidade
experimental.

Format

Um data. frame com 40 observagdes e 4 varidveis.

cort Fator categérico em que os niveis indicam o primeiro (corte da cana planta) e o segundo
(corte da planta soca) corte da cultura.

sulc Fator categdrico cujos niveis identificam o tipo de sistema de plantio: com sulco simples ou
com sulco duplo. O espacamento entre sulcos simples foi de 1,40 m e entre sulcos duplos foi
de 0,60 x 1,40 m.

rept Identifica as repeticoes.

prod Produtividade da cana-de-acticar, em toneladas por hectare.

Source

Barbin, D. (2013). Planejamento e Andlise Estatistica de Experimentos Agronémicos (2nd ed.).
Londrina, PR: Mecenas. (Exercicio 16, pag. 208)

Examples

library(lattice)
data(BarbinEx16)
str(BarbinEx16)

xyplot(prod ~ sulc, groups = cort,
data = BarbinEx16, type = c("p", "a"),
xlab = "Sulco”,
ylab = "Produtividade de cana-de-aglcar (t/ha)”,
auto.key = list(columns = 2, cex.title =1,
title = "Corte da cana"))

xyplot(prod ~ cort, groups = interaction(sulc, rept),
data = BarbinEx16, type = "b",
xlab = "Corte”,
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ylab = "Produtividade de cana-de-agucar (t/ha)")

BarbinEx17 Efeito do Espacamento na Produtividade de Laranjeira Valencia

Description

Dados de produtividade de laranja, em kg por planta, de um ensaio em blocos casualizados es-
tudando o efeito do espacamento de plantio de laranjeira Valéncia (clone novo) sobre trifoliata
realizado na Estacdo Experimental de Limeira (IAC, SP). As colheitas foram obtidas em 5 anos
consecutivos, portanto, trata-se de um estudo longitudinal.

Format
Um data. frame com 100 observacdes e 4 varidveis, em que
ano Ano da colheita do pomar.
bloc Fator categdrico que identifica os blocos do experimento.

espac Fator categdrico que representa os espagamentos (m) utilizados para plantio das plantas.

prod Produtividade de laranja, em kg por planta (média de duas plantas por parcela).

Source
Barbin, D. (2013). Planejamento e Andlise Estatistica de Experimentos Agronémicos (2nd ed.).

Londrina, PR: Mecenas. (Exercicio 17, pag. 209)

Examples

library(lattice)
data(BarbinEx17)
str(BarbinEx17)

with(BarbinEx17,
addmargins(tapply(prod, list(espac, bloc, ano), FUN = sum)))

xyplot(prod ~ espac | as.factor(ano), groups = bloc,
data = BarbinEx17, type = c("p", "a"), as.table = TRUE,
xlab = "Espacamento de plantio (m x m)",
ylab = "Produtividade de laranja (kg/planta)”,
auto.key = list(columns = 2, cex.title =1,
title = "Blocos"))

xyplot(prod ~ ano, groups = espac,
data = BarbinEx17, type = c("p”, "a"),
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xlab = "Ano da colheita”,
ylab = "Produtividade de laranja (kg/planta)”,
auto.key = list(corner = c(0.05, 0.95),
columns = 2, cex.title =1,
title = "Espagamentos (m x m)"))

BarbinEx18 Altura de Plantas de Especies de Eucalipto em Varios Locais

Description

Dados referentes a altura de plantas de eucalipto, com 3 anos de idade, em ensaios inteiramente
casualizados estudando o efeito da espécie de eucalipto em varios municipios (grupo de experimen-
tos). Os ensaios foram conduzidos pelo Instituto Florestal, em Tupi/SP. Todos os ensaios receberam
uma calagem e uma adubagdo completa.

Format
Um data. frame com 100 observacdes e 4 varidveis, em que
loc Fator categdrico que representa os locais (municipios) onde foram feitos os ensaios.
espec Fator categdrico que representa as espécies de eucalipto.

rept Numeros que identificam as repeticdes de cada espécie dentro de cada local.

alt Altura (m) de plantas de eucalipto com 3 anos de idade.

Source
Barbin, D. (2013). Planejamento e Andlise Estatistica de Experimentos Agronémicos (2nd ed.).

Londrina, PR: Mecenas. (Exercicio 18, pag. 210)

Examples

library(lattice)
data(BarbinEx18)
str(BarbinEx18)

xyplot(alt ~ espec | loc,
data = BarbinEx18, type = c("p", "a"), jitter.x = TRUE,
as.table = TRUE,
xlab = "Espécies de eucalipto”,
ylab = "Altura de plantas com 3 anos de idade (m)",
scales = list(x = list(rot = 90)))
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BarbinEx3 Podridao Mole de Manga em Funcao do Tratamento Termico

Description

Os dados referem-se as notas (médias de 6 frutos) atribuidas a podriddao mole de manga (fruto)
sob diferentes tratamentos térmicos, de um experimento inteiramente ao acaso realizado pelo Prof.
Vladimir R. Sampaio, do Departamento de Horticultura, ESALQ-USP.

Format

Um data. frame com 28 observagdes e 2 varidveis.

tterm Fator categérico que indica o tratamento térmico.

nota Nota atribuida a podridao mole de manga, valor resultante da média de 6 frutos avaliados.

Source

Barbin, D. (2013). Planejamento e Andlise Estatistica de Experimentos Agronémicos (2nd ed.).
Londrina, PR: Mecenas. (Exercicio 3, pag. 119)

Examples

library(lattice)

data(BarbinEx3)

str(BarbinEx3)

xyplot(nota ~ tterm, data = BarbinEx3,
type = c("p”, "a"),

xlab = "Tratamentos térmicos”,
ylab = "Nota")

BarbinEx8 Controle Quimico do Damping-off em Eucalipto

Description

Os dados referem-se a altura (cm) de mudas de E. saligna Sm., de um ensaio inteiramente casual-
izado, de controle quimico de "Damping-off" conduzido por Krugner (1971).
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Format

Um data. frame com 45 observagdes e 3 varidveis.

fung Fator categdrico que indica o fungicida usado: Test - Testemunha (sem fungicida), Dithane
- Dithane M-45 e Thiran.

fumig Fator categdrico que indica o fumigante de solo usado: Vapan, Brom - Brometo de metila,
Basamid, PNCB e Test - Testemunha (sem fumigante).

alt Altura da muda (cm).

Source

Barbin, D. (2013). Planejamento e Andlise Estatistica de Experimentos Agronémicos (2nd ed.).
Londrina, PR: Mecenas. (Exercicio 8, pag. 202)

Krugner, T. L. Controle quimico do "damping-off" em eucalipto. Piracicaba, 1971. 60p. Disser-
tacdo (Mestrado) - Escola Superior de Agricultura "Luiz de Queiroz"/USP.

Examples

library(lattice)
data(BarbinEx8)
str(BarbinEx8)

xyplot(alt ~ fumig, groups = fung, data = BarbinEx8,
type = c("p", "a"),
xlab = "Fumigantes de solo”,
ylab = expression("Altura de mudas de”
~italic("E. saligna")~(cm)),
auto.key = list(columns = 3,
title = "Fungicidas”, cex.title = 1.1))

BarbinEx9 Ensaio de Competicao de Clones de Laranja Pera-do-Rio

Description

Ensaio de competi¢do de 13 clones de laranja Pera-do-Rio onde foram obtidos os resultados de
producdo, em kg de frutos planta, para o ano de 1987, em que as plantas estavam com 16 anos de
idade. O ensaio foi conduzido pelo Dr. Joaquim Teéfilo Sobrino em delineamento de blocos ao
acaso na Estacdo Experimental de Limeira, do IAC.
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Format

Um data. frame com 78 observagdes e 4 varidveis.

clon Fator categdrico que identifica os clones de laranja.
bloc Fator categérico que identifica os blocos do ensaio.
plan Fator que identifica de qual planta, de duas por parcela, corresponde a producao.

prod Producio de frutos, em kg de frutos por planta.

Details

O dataset BarbinEx10 resulta de uma agregacdo dos dados do BarbinEx9 que estd disponivel na
secdo Examples.

Source

Barbin, D. (2013). Planejamento e Andlise Estatistica de Experimentos Agronémicos (2nd ed.).
Londrina, PR: Mecenas. (Exercicio 9, pag. 203)

Examples

library(latticeExtra)
data(BarbinEx9)
str(BarbinEx9)

xyplot(prod ~ reorder(clon, prod), data = BarbinEx9,
groups = bloc, type = c("p", "a"),
xlab = "Clones de laranja Pera-do-Rio",
ylab = "Producdo (kg de frutos/planta)”,
auto.key = list(columns = 3, title = "Bloco”, cex.title = 1),
scales = list(x = list(tck = c(1, 9))),
xscale.components = function(...) {
ans <- xscale.components.default(...)
ans$bottom$ticks$tck <-
1.8 * (ans$bottom$ticks$at %% 2 + 0.25)
ans

byl

BarbinEx10 <- aggregate(prod ~ bloc + clon,
data = BarbinEx9, FUN = mean)

i <- with(BarbinEx10,
c(which(clon == "Tardia CV4" & bloc == "I"),
which(clon == "Paulo Rosa” & bloc == "II")))
BarbinEx10@$prod[i] <- NA
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BarbinPg104 Producao de Cultivares de Cana-de-acucar

Description

Experimento em delineamento quadrado latino que avaliou a producdo de cultivares de cana-ade-
acucar.

Format

Um data. frame com 25 observagdes e 4 varidveis, em que

linha Fator de niveis categdricos que s@o as linhas do quadrado.
colun Fator de niveis categéricos que sdo as colunas do quadrado.
cult Fator de niveis categdricos que sdo as cultivares de cana-de-agticar estudadas.

prod Producdo de cana-de-agticar, em kg parcela™!.

Source

Barbin, D. (2013). Planejamento e Andlise Estatistica de Experimentos Agronémicos (2nd ed.).
Londrina, PR: Mecenas. (pag. 104)

Examples

library(lattice)
data(BarbinPg104)
str(BarbinPg104)

xyplot(prod ~ cult, data = BarbinPgl104,
jitter.x = TRUE,
col = with(BarbinPg104, as.integer(linha)),
pch = with(BarbinPg104, as.integer(colun)),
xlab = "Porta enxertos para laranjeira”,
ylab = "Numero médio de frutos por planta”)

levelplot(prod ~ linha + colun,
data = BarbinPgl104, aspect = "iso",
xlab = "Linha", ylab = "Coluna”,
1bl = as.character(BarbinPgl104$cult),

col.regions = colorRampPalette(colors = c("yellow”, "blue")),
panel = function(x, y, z, 1bl, ...) {
panel.levelplot(x, vy, z, ...)

panel.text(x = x, y =y, labels = 1bl, pos = 3)
panel.text(x = x, y =y,
labels = sprintf("%0.2f", z),
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pos = 1, cex = 1)

bl

BarbinPg114 Influencia do Aparelho e Operador na Medicao de Arvores

Description

Dados de um experimento fatorial 5 x 4, em delineamento de blocos casualizados, sobre e in-
fluéncia do aparelho e do operador na determinagdo de altura de 4rvores, aos 7 anos de idade, de
Eucaliptus saligna (Simdes, Mello e Barbin, 1967).

Cinco aparelhos ou instrumentos de mensuracio (hipsdmetro de Blume-Leiss, hipsdometro de Haga,
hipsometro Weise, prancheta dendrométrica e trena) foram testados por 4 operadores resultando
em 20 combinagdes. Diante de uma arvore era sorteado um nimero no universo de 1 a 20 que
representava um operador x aparelho. Cada operador com um aparelho efetuava duas medi¢des
consecutivas da mesma arvore (bloco) e a média era registrada. O sorteio continuava até as com-
binacdes fossem realizadas na drvore, entdo passava-se para a proxima drvore. Evidentemente, a
medida feita com o trena ficava sempre para o final (testemunha).

Format

Um data. frame com 200 observacdes e 4 varidveis.

apar Fator de niveis categdricos que identifica os aparelhos utilizados pelos operadores para medig@o
da altura total das 4rvores.

oper Fator de niveis categdricos que identifica os operadores que utilizaram os aparelhos.

bloc Fator de niveis categdricos que representa as arvores que foram medidas. Cada 4rvore fun-
ciona como um bloco onde todos os operadores x aparelhos foram empregados.

alt Altura total da arvore (média de duas medidas consecutivas, em metros) determinada por cada
aparelho ou instrumento de medida e operador.

Source

Barbin, D. (2013). Planejamento e Andlise Estatistica de Experimentos Agronémicos (2nd ed.).
Londrina, PR: Mecenas. (pig. 114)

Simdes, J. W., Mello, H. A., Barbin, D. (1967). Eficiéncia dos aparelhos e e influéncia do operador
na medicdo de altura total de arvores. O Solo, Piracicaba, v.2, p.57-63.

Examples
library(latticeExtra)

data(BarbinPgl114)

str(BarbinPg114)
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xyplot(alt ~ oper | bloc, data = BarbinPgl14,
groups = apar, type = "b",
as.table = TRUE,
auto.key = list(space = "top"”, columns = 2,
title = "Aparelhos”, cex.title = 1.1),
strip = strip.custom(strip.names = TRUE,
sep = " ", var.name = "Arvore"),
xlab = "Operadores”,
ylab = "Altura total (m)")
layer(panel.abline(h = mean(y), lwd = 2))

xyplot(alt ~ oper | apar, data = BarbinPgl14,
groups = bloc, type = "b",
as.table = TRUE,
auto.key = list(space = "right”,
title = "Arvore”, cex.title = 1.1),
xlab = "Operadores”,
ylab = "Altura total (m)")

BarbinPg125 Adubacao NPK no Cafeeiro

Description

Experimento no o delineamento de blocos casualizados que estudou a combinacdo de nitrogénio,
fésforo e potdssio, cada um com dois niveis (fatorial 23), na produgio de café coco. Os niveis dos
fertilizantes foram codificados para O e 1 e ndo foi informada as doses reais de cada um deles.

Format

Um data. frame com 48 observagdes e 5 variaveis.

N Inteiro que codifica dois niveis de nitrogénio (O e 1).

P Inteiro que codifica dois niveis de fésforo (0 e 1).

K Inteiro que codifica dois niveis de potdssio (0 e 1).

bloc Fator de niveis categéricos considerado para controle local.

prod Producdo de café coco, em kg por parcela de 105 metros quadrados (12 covas no espacamento
3,5 x 2,5 m).
Source

Barbin, D. (2013). Planejamento e Andlise Estatistica de Experimentos Agronémicos (2nd ed.).
Londrina, PR: Mecenas. (pag. 125)
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Examples

library(lattice)
data(BarbinPg125)
str(BarbinPg125)

xyplot(prod ~ as.factor(N) | as.factor(P), data = BarbinPg125,

groups = K, type = c("p", "a"),
auto.key = list(space = "top"”, columns = 2,

title = "Potassio (K)", cex.title = 1.1),
strip = strip.custom(strip.names = TRUE,

sep = " ", var.name = "Fésforo (P)"),

xlab = "Nitrogénio (N)",
ylab = "Producdo de café coco (kg)")

BarbinPg137 Adubacao NPK na Producao de Algodao Herbaceo

Description

Produgdo de algoddo herbéceo de um ensaio de aduba¢io NPK 3% com confundimento (grupo W)
de dois graus de liberdade da interacdo tripla. Cada combinacdo NPK teve duas repeti¢cdes por
bloco e o ensaio foi conduzido por Cavalcanti (1977) em Pernambuco.

Format
Um data. frame com 54 observagdes e 6 varidveis.

N Dose de nitrogénio (kg ha—') usada na adubagfo.

P Dose de fésforo (kg ha—') usada na adubacio.

K Dose de potassio (kg ha=') usada na adubagio.

bloc Fator de niveis categéricos considerado para controle local.

rept Numero inteiro que identifica as repeti¢des das celas experimentais dentro dos blocos.

prod Producdo de algodio herbiceo, em kg ha=*.

Source

Barbin, D. (2013). Planejamento e Andlise Estatistica de Experimentos Agronémicos (2nd ed.).
Londrina, PR: Mecenas. (pag. 137)

Cavalcanti, F. B. (1977). A adubacdo mineral na cultura do algodao (Gossypium hirsutum L.)
no Estado de Pernambuco. Dissertacdo de Mestrado, Escola Superior de Agricultura "Luiz de
Queiroz"/USP, Piracicaba.
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Examples

library(lattice)
data(BarbinPgl137)
str(BarbinPg137)

x <= c("N", "P", "K")
forms <- unlist(lapply(mapply(FUN = combn,
m=1:2,
MoreArgs = list(x = x)),
FUN = function(x) {

pasteo("~",
apply(x,
MARGIN = 2,
FUN = paste,

collapse = "+"))

19))

# A frequéncia das combinacdes simples e duplas.
sapply(forms, xtabs, data = BarbinPg137)

xyplot(prod ~ as.factor(N) | as.factor(P), data = BarbinPg137,
groups = K, type = c("p”, "a"),

auto.key = list(space = "top"”, columns = 3,
title = expression(
"Potassio”"~(K x ", " x kg~ha*{-1})),

cex.title = 1.1),
strip = strip.custom(strip.names = TRUE, sep = " =",
var.name = expression(
"Fosforo”"~(P x ", " x kg~ha*{-13}))),
xlab = expression(”Nitrogénio”~(N x ", " % kg~ha*{-13})),
ylab = expression(
"Producdo de algoddo herbaceo”~(kg~ha*{-1})))

BarbinPg156 Aplicacao de Adubacao Fosfatada na Producao de Milho

Description

Dados de um ensaio de adubagao fosfatada em milho, realizado no esquema de parcelas subdividi-
das em delineamento de blocos ao acaso, que avaliou o efeito da forma de aplicacdo da adubagao
(cova, sulco ou lanco) e da dose de fésforo na producao de milho.

Format

Um data. frame com 48 observagdes e 4 varidveis, em que
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aplic Fator categdrico cujos niveis sdo a forma de aplicacdo da adubacao fosfatada.

adub Fator métrico cujos niveis representam a quantidade de adubagdo fosfatada, em kg ha=!, feita
com P50s.

bloc Fator de niveis categéricos cujos niveis representam os blocos do experimento.

prod Producio de milho (kg ha=!).

Source

Barbin, D. (2013). Planejamento e Andlise Estatistica de Experimentos Agronémicos (2nd ed.).
Londrina, PR: Mecenas. (pidg. 156)

Examples

library(lattice)
data(BarbinPg156)
str(BarbinPg156)

xyplot(prod ~ adub | aplic, data = BarbinPg156,
groups = bloc, type = "o0",
as.table = TRUE,
xlab = expression(
"Dose de adubagdo fosfatada”"~(kg~P[2]*0[5]~ha*{-13})),

ylab = expression("Produgdo de milho"~(kg~ha*{-1})))

BarbinPg167 Producao de Porta-enxertos para Laranjeira em Varias Safras

Description
Dados de produg@o de laranja de um ensaio de competi¢do de porta-enxertos para laranjeira Valéncia
realizado na Estacdo Experimental de Limeira, em delineamento de blocos casualizados.

Format
Um data. frame com 90 observagdes e 4 varidveis, em que
anos Fator métrico cujos niveis sdo os anos em que foram feitas as colheitas do experimento.
penx Fator categdrico cujos niveis sdo os porta-enxertos utilizados para o cultivo de laranja.

bloc Fator categérico cujos niveis sdo os blocos do experimento.

prod Producgdo (kg/planta) obtida pela média de duas plantas por parcela.
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Source

Barbin, D. (2013). Planejamento e Andlise Estatistica de Experimentos Agronémicos (2nd ed.).

Londrina, PR: Mecenas. (pag. 167)

Examples

library(latticeExtra)
data(BarbinPg167)
str(BarbinPgl167)

xyplot(prod ~ anos, data = BarbinPgl167,

groups = penx, type = c("p”, "a"), lwd = 2,

auto.key = list(columns = 2,
title = "Porta-enxertos”, cex.title = 1.1),

as.table = TRUE,

xlab = "Safras”,

ylab = expression("Producdo de laranja"~(kg~planta*{-1})))

layer(panel.xyplot(groups = with(BarbinPg167,
interaction(bloc, penx)),

type = "a", 1ty = 2,
lwd = 1, col = "gray50"”, ...))
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BarbinPg177 Altura de Progenies de E. grandis em Tres Locais

Description

Dados de experimento que mediu a altura (m) de arvores seis progénies de Eucaliptus grandis em

experimentos instalados em 3 locais sob o delineamento de blocos casualizados.

Format

Um data. frame com 72 observagdes e 4 varidveis, em que

prog Fator categdricos cujos niveis sdo progénies de Eucaliptus grandis.

bloc Fator categérico cujos niveis identificam os blocos do experimento.

local Fator categdricos cujos niveis sdo os locais onde os experimentos foram instalados.

alt Altura média de 25 plantas por parcela (m) aos 7 anos de idade.

Source

Barbin, D. (2013). Planejamento e Andlise Estatistica de Experimentos Agronémicos (2nd ed.).

Londrina, PR: Mecenas. (pag. 177)
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Examples

library(latticeExtra)
data(BarbinPgl177)
str(BarbinPgl177)

xyplot(alt ~ prog | local, data = BarbinPg177,
groups = bloc, type = "0",
as.table = TRUE,
xlab = "Progénies”,

ylab = "Altura de plantas (m)")

BarbinPg25 Enraizamento de Estacas de Pessego

Description
Dados adaptados de Zambao, Sampaio e Barbin (1982), onde foram comparadas quatro cultivares
de péssego quando ao enraizamento de estacas. Experimento foi instalado em delineamento inteira-
mente casualizado.

Format
Um data. frame com 20 observagdes e 2 varidveis.

cult Fator de niveis categdricos que representa as cultivares de péssego estudadas.

estac Numero de estacas enraizadas. Total de estacas plantadas foi 20 em cada parcela.

O atributo missings é um vetor com niimeros que indicam a posicao das observagdes consideradas
perdidas para se ilustrar a andlise do experimento com nimero nio igual de repeti¢des.

Source

Barbin, D. (2013). Planejamento e Andlise Estatistica de Experimentos Agronémicos (2nd ed.).
Londrina, PR: Mecenas. (pag. 25)

Sambao, J. C., Sampaio, V. R., Barbin, D. (1982). Enraizamento de estacas herbaceas de pessegueiro
(Prunus persica L.). Anais da E.S.A. "Luiz de Queir6z", Piracicaba, v.39, 1039-1045.

Examples

library(lattice)

data(BarbinPg25)
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str(BarbinPg25)

xyplot(estac ~ cult, data = BarbinPg25, jitter.x = TRUE,

xlab = "Cultivares de péssego”,
ylab = "NUmero de estacas enraizadas do total de 20")
BarbinPg72 Producao de Laranjeira sob Diferentes Porta-enxertos

Description
Dados de producao de laranjeira aos 12 anos de idade sob diferentes porta-enxertos. O experimento
foi instalado em delineamento de blocos casualizados.
Format
Um data. frame com 27 observagdes e 3 variaveis.
portenx Fator de niveis categdricos que distingue os porta-enxertos usados para laranjeira.

bloco Fator de niveis categdricos que identifica os blocos do experimento.

prod Produ¢do, em nimero médio de frutos por planta.

O atributo missings € um vetor com o nimero das observacdes consideradas como perdidas para
ilustrar como fazer a andlise do experimento desbalanceado.

Source

Barbin, D. (2013). Planejamento e Andlise Estatistica de Experimentos Agronémicos (2nd ed.).
Londrina, PR: Mecenas. (pig. 72)

Teobfilo Sobrinho, J. (1972). Comportamento da laranjeira valéncia (Citrus sinensis L., Osbeck) sob
diferentes porta-enxertos. Tese (Doutorado). Escola Superior de Agricultura "Luiz de Queir6z"/USP,
Piracicaba.

Examples

library(lattice)
data(BarbinPg72)
str(BarbinPg72)
xyplot(portenx ~ prod, data = BarbinPg72,
jitter.x = TRUE, groups = bloco, type = "o",

xlab = "Porta enxertos para laranjeira”,
ylab = "Numero médio de frutos por planta”)
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CharnetApD.1 Conjunto de Dados de Meninas Dancarinas

Description

Medidas antropomdrficas e extensdes de bailarinas.

Format

Um data. frame com 163 linhas e 6 colunas.

idade Idade, em anos, das bailarinas.

peso Peso, em quilogramas, das bailarinas.

altura Altura, em centimetros, das bailarinas.

ped Medida de angulacdo do pé direito em movimento de danga classica
pee Medida de angulacdo do pé esquerdo em movimento de danga cldssica

pem Média das duas medidas de angulacdo dos pés

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EIM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplicagdes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Apéndice D, pag. 325)

Examples

data(CharnetApD.1)
library(ggplot2)
gplot(peso, altura,

data = CharnetApD.1,
color = idade,

xlab = "Peso”,
ylab = "Altura”,
main = "Relacdo Peso e Altura por Idade de Jovens Bailarinas")

bailarinas <- gplot(ped, pee,
data = CharnetApD.1,
xlab = "Angulagdo do pé direito”,
ylab = "Angulacdo do pé esquerdo”,
main = "Diferenca na Angulacdo Entre os Pés")

bailarinas + geom_abline(intercept = @, slope = 1)
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CharnetEg12.2 Estudo da Medida de Tecido Adiposo Obtido por Tomografia Com-
putadorizada

Description

Relacido entre as medidas de tecidos adiposos obtidas por tomagrafia computadorizada da drea ab-
dominal e varidveis relacionadas.

Format

Um data. frame com 29 linhas e 5 colunas.

tomo Medida de tecido adiposo por obtida por tomografia computadorizada.
cint Medida da circunferéncia da cintura.

us1 Medida 1 do tecido adiposo por ultrassonografia.

us2 Medida 2 do tecido adiposo por ultrassonografia.

pc Medida das pregas cutineas.

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EIM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressao linear com aplicagdes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 12, exemplo
12.2, pag. 286)

Examples

data(CharnetEgl12.2)

panel.density <- function(x, ...) {

usr <- par('usr')

on.exit(par(usr))

par(usr = c(usr[1:2], 0, 1.5))

par(new = TRUE)

plot(density(x), xlab = '', ylab = '', main = '")
3

pairs(CharnetEgl12.2, diag.panel = panel.density)
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CharnetEg4.2 Avaliacao de Vendedores pelos Clientes

Description
Andlise das vendas através das notas atribuidas pelos clientes aos vendedores de uma empresa de
seguro.

Format
Um data. frame com 2 colunas e 10 linhas.

notas Nota atribuida ao vendedor, em escala de 0 a 100.

vendas Volume anual de vendas, em milhdes de reais.

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EIM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplicac¢des (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 4, exemplo
4.2, pag. 79, Capitulo 5, exercicio 4, pag. 109, Capitulo 5, exercicio 7, pdg. 111, Capitulo 6,
exercicio 1, pag. 142)

Examples

data(CharnetEg4.2)

plot(CharnetEg4.2)

CharnetEg5.2 Efeito de um Desinfetante

Description
Medicdo da quantidade de bactérias em um estudo sobre o efeito de um desinfetante diluido em
quantidade fixas de 4gua, em concentragdes de 1 a 8

Format
Um data. frame com 2 colunas e 16 linhas.

conc Concentrag@o do desinfetante, em percentagem.

bact Contagem de bactérias, em unidade.
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Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EZM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplicagdes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 5, exemplo
2, pag. 95)

Examples

data(CharnetEg5.2)

plot(CharnetEg5.2)

CharnetEg6.4 Efeito de um Produto Quimico no Peso de Girassois

Description

Medic¢do do efeito da adi¢do de uma solucao de um certo produto quimico na rega¢do de girassais.

Format

Um data. frame com 2 colunas e 20 linhas.

peso Peso da planta, em gramas.

dose Dose da aplicagdo, em log(gem™=2).

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EEM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplica¢des (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 6, exemplo
4, pag. 136)

Examples

data(CharnetEg6.4)

plot(peso ~ dose, data = CharnetEg6.4)
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CharnetEg7.3 Relacao entre Salario, Tempo de Experiencia e Sexo

Description
Dados de saldrio, tempo de experiéncia e sexo dos gerentes de agéncias bancdrias de um grande
banco.
Format
Um data. frame com 2 colunas e 15 linhas.
salario Salario, em mil reais.

exp Tempo de experiéncia, em anos completos.

sexo Sexo do gerente de agéncia bancdria.

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EEM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplicagdes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 7, exemplo
3, pag. 152)

Examples

data(CharnetEg7.3)

with(CharnetEg7.3, plot(salario, exp, col = sexo))

CharnetEg8.2 Conjunto de Dados Generico

Description
Um conjunto de dados qualquer para exercicio de ajuste de modelos de regressao linear com difer-
entes preditores.

Format
Um data. frame com 2 colunas e 15 linhas.

x Varidvel independente, sem interpretacao.

y Varidvel dependente, sem interpretacao.
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Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EEM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplica¢Oes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 8, exercicio
2, pag. 191)

Examples

data(CharnetEg8.2)

plot(CharnetEg8.2)

CharnetEg9.2 Relacao entre Poluentes Atmosfericos

Description
Relagdo de poluentes atmosféricos emitidos por carros durante uma coleta realizada em sete perio-
dos diferentes em um grande centro.
Format
Um data. frame com 3 colunas e 7 linhas.
CO Mondxido de carbono, sem especificacio.

HC Hidrocarbonetos, sem especificacao.

N0 Oxido de nitrogénio, sem especificacio.

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EIM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplicagdes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 9, exemplo
2, pag. 216)

Examples

data(CharnetEg9.2)

plot(CharnetEg9.2)
cor(CharnetEg9.2)
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CharnetEg9.4

Um Conjunto de Dados Generico para Regressao Linear Multipla

Description

Um conjunto de dados qualquer para exercicio de ajuste de um modelo de regressdo linear miltipla
onde temos uma varidvel dependente relaciona a sete outras varidveis independentes.

Format

Um data. frame com 8 colunas e 36 linhas.

y Varidvel dependente.

x1
X2
x3
x4
X5
X6

x7

Source

Varidvel regressora.
Varidvel regressora.
Varidvel regressora.
Varidvel regressora.
Varidvel regressora.
Varidvel regressora.

Varidvel regressora.

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EEM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplicacdes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 9, exemplo

4,p

dg. 226)

Examples

data(CharnetEg9.4)

plot(CharnetEg9.4)
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CharnetEx1.17 Dados Genericos para Regressao Linear Simples

Description

Dois conjuntos de valores X e Y utilizados para para exemplificagdo de regressao linear simples.

Format

Um data. frame com 3 colunas e 45 linhas.

conj Fator que indica a qual conjunto a observacao pertence.
x Varidvel independente, sem interpretacdo.

y Varidvel dependente, sem interpretacéo.

Details

Este conjunto de dados agrupa dados onde pressupde-se que sejam de populacdes distintas. Portanto
ao utiliza-lo separe-o com base na varidvel conj.

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EEM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressao linear com aplicagdes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 1, exercicio
17, pag. 25)

Examples

data(CharnetEx1.17)
library(ggplot2)

ggplot(CharnetEx1.17, aes(x = x, y = Vy))
geom_point()
facet_grid(~conj, scales = "free_x")
stat_smooth(method = "1Im")
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CharnetEx1.18 Tempo e Temperatura de uma Reacao Quimica

Description

Registro de 35 tempos de reacdo quimica em 7 temperaturas diferentes.

Format

Um data. frame com 2 colunas e 35 linhas.

temp Temperatura em graus Celsius

tempo Tempo de reacdo, em segundos

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EEM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressao linear com aplicagdes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 1, exercicio
18, pag. 25; e Capitulo 3, exercicio 2, pag. 65)

Examples

data(CharnetEx1.18)
str(CharnetEx1.18)
library(ggplot2)

with(CharnetEx1.18, {
mu <- aggregate(tempo, list(temp), mean)
des <- aggregate(tempo, list(temp), sd)
(da <<- data.frame(x = mu$G, mu = mu$x, sd = des$x))

b

ggplot(CharnetEx1.18, aes(x = temp, y = tempo))
geom_point()
geom_point(
aes(x = x -1, y = mu), data = da,
col = 4, shape = 15, size = 2.5)
geom_segment (
aes(x =x -1, y=mu - sd, xend =x - 1, yend = mu + sd),
arrow = grid::arrow(angle = 90,
length = grid::unit(@.05, "inches"),
ends = "both"),
data = da, col = 4)
geom_smooth(method = "1m", se = FALSE)
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CharnetEx1.20 Testes de Avaliacao de Personalidade

Description

Dois testes de avaliagdo de personalidade aplicados a 20 individuos.
Format

Um data. frame com 2 colunas e 20 linhas.

t1 Resultados do teste I, em pontos.

t2 Resultados do teste II, em pontos.

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EIM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplica¢des (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 1, exercicio
20, pag. 26; e Capitulo 3, exercicio 8, pag. 67)

Examples

data(CharnetEx1.20)

plot(CharnetEx1.20)

CharnetEx1.5 Tempo de Duracao do Intervalo para o Cafezinho

Description

Tempo de duragdo do intervalo para o cafezinho para uma amostra de 20 empregados de uma grande
empresa.

Format

Um vetor numérico com 20 observagoes.

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EEM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressao linear com aplicagdes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 1, exercicio
5, pag. 23)
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Examples

data(CharnetEx1.5)

(m <- mean(CharnetEx1.5))
(s <- sd(CharnetEx1.5))
fivenum(CharnetEx1.5)

curve(dnorm(x, m, s),
xlim = extendrange(CharnetEx1.5, f = 0.2),
col = 4, lwd = 2)
hist(CharnetEx1.5, prob = TRUE, add = TRUE)
rug(CharnetEx1.5)

CharnetEx1.6 Pressao Sanguinea Sistolica

Description

Pressdo sanguinea sistdlica de um grupo de 16 pacientes de uma clinica.

Format

Um vetor numérico com 16 observagdes.

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EEM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplica¢des (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 1, exercicio
6, pag. 23)

Examples

data(CharnetEx1.6)

(m <- mean(CharnetEx1.6))
(s <- sd(CharnetEx1.6))
fivenum(CharnetEx1.6)

curve(dnorm(x, m, s),
xlim = extendrange(CharnetEx1.6, f = 0.2),
col = 4, lwd = 2)
hist(CharnetEx1.6, prob = TRUE, add = TRUE)
rug(CharnetEx1.6)
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CharnetEx10.7 Plantacao de Variedades de Trigo

Description

Experimento com 4 variedades de trigo onde foi observado a precipitagdo pluviométrica, a concen-
tracdo de fertilizante e a produtividade. A unidade amostral foram canteiros de mesmo tamanho e
sob as mesmas condi¢des. O interesse € explicar a produtividade pelas demais varidveis coletadas.

Format

Um data. frame com 4 colunas e 24 linhas.

prod Producio de trigo, em kg.
prec Precipitacdo pluviométrica, em cm.
varied Variedade do trigo, fator com quatro niveis.

fert Concentracao do fertilizante, fator com trés niveis.

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EEM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressao linear com aplicagdes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 10, exercicio
7, pag. 256, Capitulo 11, exercicio 1, pag. 272)

Examples

data(CharnetEx10.7)
xtabs(~varied + fert, data = CharnetEx10.7)

library(lattice)
xyplot(prod ~ prec | fert,
groups = varied,
data = CharnetEx10.7,
type = c("p”, "a"),
auto.key = list(space = "right”,
title = "Variedade",
cex.title = 1),
strip = strip.custom(
strip.names = TRUE,
var.name = "Conc. fertilizante"))
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CharnetEx11.2 Distribuicao de Trabalho em um Departamento de Contabilidade

Description

Estudo para determinar as atividades mais importantes dos funciondrios do departamento de con-
tabilidade em uma empresa, durante 30 dias.

Format

Um data. frame com 7 colunas e 30 linhas.

nhora Numero de horas trabalhadas por dia.

ncheq Nimero de cheques descontados.

npag Numero de pagamentos recebidos pelos funciondrios.

ndoc Numero de documentos processados e enviados ao banco para compensacao.

nord Numero de ordens de pagamento, certificados e recibos de vendas emitidos pelos funciondrios.
ncor Numero de correspondéncias processadas e enviadas aos clientes.

nout Numero de documentos processados e outras atividades.

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressao linear com aplicagdes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 11, exercicio
2, pag. 273)

Examples

data(CharnetEx11.2)

plot(CharnetEx11.2)

CharnetEx11.3 Relacao do Preco de Venda de Imovel e suas Caracteristicas

Description

Estudo observacional onde o interesse é explicar o valor de venda de iméveis de um mesmo bairro
a partir de suas caracteristicas presenca de piscina, tempo de construcdo, drea total e nimero de
quartos.
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Format
Um data. frame com 5 colunas e 20 linhas.
preco Preco de venda do imével, em reais.
area Area total de construcio, em m2.
tempo Tempo de constru¢do, em anos.
nquar Nimero de quartos.

pisc Fator que indica se hd piscina (S) ou ndo (N) no imével.

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EEM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de

regressdo linear com aplicagdes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 11, exercicio
3, pag. 274)

Examples

data(CharnetEx11.3)

plot(CharnetEx11.3)

CharnetEx2.10 Estudo do Efeito do Carbono na Resistencia Eletrica

Description
Estudo sobre o efeito do carbono contido, em fios de aco em resisténcia elétrica, na temperatura de
20°C.

Format
Um data. frame com 2 colunas e 15 linhas.

carb Porcentagem de carbono nos fios de aco.

res Resisténcia elétrica, mensurada em ;. ohms cm a 20°C.

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EIM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplica¢des (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 2, exercicio
10, pag. 47, Capitulo 3, exercicio 7, pag. 66, Capitulo 4, exercicio 6, pag. 84, Capitulo 6, exercicio
8, pag. 146)
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Examples

data(CharnetEx2.10)

plot(CharnetEx2.10)
abline(lm(res ~ carb, data = CharnetEx2.10))

CharnetEx2.11 Estudo do Efeito de Droga sobre o Ritmo Cardiaco

Description

Estudo do efeito de droga sobre o ritmo cardiaco em um paciente voluntdrio por um periodo de 6
dias.

Format

Um data. frame com 3 colunas e 6 linhas.

dia Dia do experimento, em contagem.
dose Numero de doses aplicada no dia.

bpm Ntmero de batimentos cardiacos por minuto.

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, E.M.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplicacdes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 2, exercicio
11, pag. 48)

Examples

data(CharnetEx2.11)

plot(CharnetEx2.11)
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CharnetEx2.12 Taxa de Homicidios por Ano

Description

Crescimentos da taxa de homicidios em um periodo de 7 anos em uma cidade.

Format
Um data. frame com 2 colunas e 7 linhas.
ano Ano do estudo, em contagem.

cth Taxa de homicidios no ano.

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplicagdes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 2, exercicio
12, pag. 48)

Examples

data(CharnetEx2.12)

plot(CharnetEx2.12)

CharnetEx2.13 Comparacao entre Alturas de Pais e Filhos

Description

Comparacio entre alturas de 12 pais e respectivos 12 filhos.

Format
Um data. frame com 2 colunas e 7 linhas.

pai Altura do pai, em centimetros.

filhos Altura do filho, em centimetros.

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EEM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressao linear com aplicagdes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 2, exercicio
13, pag. 48)
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Examples

data(CharnetEx2.13)

plot(CharnetEx2.13)

CharnetEx2.14 Produto Interno Bruto Trimestral do Brasil

Description

Comparacio do Produto Interno Bruto (PIB) trimestral do Brasil em 8 anos, de 1990 a 1997.

Format

Uma série temporal ts, com 32 observagdes, sendo 4 observagdes por ano (trimestralmente) de
1990 a 1997.

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EEM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplicag¢des (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 2, exercicio
14, pag. 49)

Examples

data(CharnetEx2.14)
CharnetEx2.14

plot(CharnetEx2.14, type = "p")

CharnetEx2.15 Notas Medias de Candidatos ao Vestibular

Description

Notas médias de candidatos ao vestibular da Unicamp em 1998.
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Format

Um data. frame com 9 colunas e 46 linhas.

curso Cursos ofertados no Vestibular.

per Periodo ofertado (Diurno / Noturno)

cv Relacdo Candidato/Vaga do curso.

ng Nota média nas provas de Quimica.

gp Disciplina Prioritdria no curso (Quimica).

nm Nota média nas provas de Matematica.

mp Disciplina Prioritaria no curso (Matematica).
nh Nota média nas provas de Histdria.

hp Disciplina Prioritdria no curso (Histéria).

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EEM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplica¢des (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 2, exercicio
15, pag. 50, Capitulo 7, exercicio 3, pag. 164, Capitulo 8, exercicio 6, pag. 197, Capitulo 9,
exercicio 8, pag. 231, Capitulo 10, exercicio 3, pag. 254)

Examples

data(CharnetEx2.15)
library(ggplot2)

# Considerando a notas médias na prova de quimica
gplot(cv, nqg, data = CharnetEx2.15, color = gp,
xlab = "Relagdo Candidatos Vaga",
ylab = "Notas na Prova de Quimica”,
main = "Notas na Prova de Quimica x Candidatos Vaga")
geom_smooth(method = "1Im", se = FALSE)

# Considerando a notas médias geral (soma das notas de quimica,
# matemadtica e histéria)
soma <- with(CharnetEx2.15, nq + nm + nh)
gplot(cv, soma, data = CharnetEx2.15, color = gp,
xlab = "Relagdo Candidatos Vaga",
ylab = "Soma das Notas")
geom_smooth(method = "1m", se = FALSE)

# Correlacdo entre as variaveis numéricas (notas e relagdo
# candidato/vaga)

numcols <- sapply(CharnetEx2.15, is.numeric)
plot(CharnetEx2.15[, numcols])
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CharnetEx2.8 Dados Genericos para Regressao Linear Simples

Description

Tré€s conjuntos de dados apresentados para exercicio. Objetivo do exercicio € visualizar casos em
que s6 o termo linear nao € satisfatério.

Format

Um data. frame com 3 colunas e 34 linhas.

conj Fator que indica a qual conjunto a observacao pertence.
x Varidvel independente, sem interpretacao.

y Varidvel dependente, sem interpretaco.

Details

Este conjunto de dados agrupa dados onde pressupde-se que sejam de populacdes distintas. Portanto
ao utilizd-lo separe-o com base na varidvel conj.

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EZM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplicacdes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 2, exercicio
8, pag. 47)

Examples

data(CharnetEx2.8)
library(ggplot2)

ggplot(CharnetEx2.8, aes(x = x, y =y))
geom_point()
facet_grid(~conj)
stat_smooth(method = "1m")
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CharnetEx2.9 Notas de Candidatos ao Vestibular

Description

Notas de 9 candidatos ao vestibular nas provas de Matematica e Fisica.

Format
Um data. frame com 2 colunas e 9 linhas.
prova Area da prova no vestibular.

nota Nota obtida no teste, em escala de 0 a 100.

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EEM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplicac¢des (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 2, exercicio
9, pag. 47)

Examples

data(CharnetEx2.9)
plot(CharnetEx2.9)

# Dados no formato largo (wide) para visualizacdo dos pares
data.wide <- unstack(CharnetEx2.9, form = nota ~ prova)

plot(data.wide)
abline(a =0, b = 1)

CharnetEx3.1 Comparacao entre Notas

Description
Comparacido entre as notas de uma prova tedrica e de laboratério de 50 alunos, numa escala de 0 a
100 pontos.

Format

Um data. frame com 2 colunas e 50 linhas.

teo Notas da prova tedrica.

lab Notas da prova de laboratério.
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Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EEM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplicag¢des (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 3, exercicio
1, pag. 65)

Examples

data(CharnetEx3.1)

plot(CharnetEx3.1)

CharnetEx3.3 Residuo Catalisado de um Experimento Quimico

Description
Quantidade de residuo catalisado, em gramas, proveniente de 100 ml de dgua, de um experimento
quimico, repetido 5 vezes, comparado a diversas temperaturas.

Format

Um data. frame com 2 colunas e 50 linhas.

temp Temperatura do experimento, em °C.

gt Quantidade de residuo, em gramas.

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, E.M.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplicacdes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 3, exercicio
3, pag. 66, Capitulo 5, exercicio 12, pag. 113)

Examples

data(CharnetEx3.3)

plot(CharnetEx3.3)
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CharnetEx3.4 Comparacao da Velocidade Maxima e Peso de Carros de Corrida

Description
Dados provenientes de um estudo onde se observou a velocidade mdxima que carros de corrida de
uma certa categoria conseguem atingir durante o percurso em comparagio com seu peso.

Format
Um data. frame com 2 colunas e 24 linhas.

peso Peso do veiculo, em quilogramas.

velo Velocidade maxima, em km/h .

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EEM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplicagdes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 3, exercicio
4, pag. 66)

Examples

data(CharnetEx3.4)

plot(CharnetEx3.4)

CharnetEx3.9 Consumo de Combustivel por Velocidade

Description

Teste feito com um certo tipo de carro, comparando o consumo de combustivel (em milhas por
galdo) e sua velocidade (em milhas por hora).

Format
Um data. frame com 2 colunas e 28 linhas.

velo Velocidade, em milhas por hora

cons Consumo de combustivel, em milhas por galdo
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Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EEM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressao linear com aplicagdes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 3, exercicio
9, pag. 68)

Examples

data(CharnetEx3.9)

plot(CharnetEx3.9)

CharnetEx4.1 Valores de uma Variavel Aleatoria Continua

Description

Valores de uma varidvel aleatdria X continua.

Format

Um vetor numérico com 20 elementos.

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, E.M.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplicacdes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 4, exercicio
1, pag. 82)

Examples

data(CharnetEx4.1)

hist(CharnetEx4.1, prob = TRUE)
lines(density(CharnetEx4.1), col = 4)
rug(CharnetEx4.1)

# Considerando o exercicio proposto em Charnet, 2008
plot(CharnetEx4.1%3 ~ CharnetEx4.1,

ylab = expression(Y==X"3),

xlab = "X")
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CharnetEx4.10 Custo de Producao por Tamanho do Lote

Description

Custo de produgdo pelo niimero de pegas produzidas em uma amostra de 10 lotes.

Format
Um data. frame com 2 colunas e 10 linhas.
npecas Quantidade de pegas produzidas no lote, em unidades.

custo Custo do total de pecas do lote.

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EEM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplicacdes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 4, exercicio
10, pag. 85, Capitulo 6, exercicio 10, pag. 146)

Examples

data(CharnetEx4.10)

plot(CharnetEx4.10)

CharnetEx4.2 Salario Medio Mensal de Ex-Alunos de Economia

Description

Pesquisa de uma faculdade de economia sobre a evolugdo do saldrio médio mensal de 20 de seus
ex-alunos no periodo de 1987 a 1993.

Format
Um data. frame com 2 colunas e 7 linhas.

ano Ano da coleta dos dados.

ms Valor da média salarial.
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Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EXM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplicacdes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 4, exercicio
2, pag. 82)

Examples

data(CharnetEx4.2)

plot(CharnetEx4.2)

CharnetEx4.8 Taxa de Acidentes de Trabalho

Description

Taxa de acidentes de trabalho por milhdo de horas/homem de exposicdo ao risco, durante 9 anos.

Format
Um data. frame com 2 colunas e 9 linhas.

ano Ano em que foi registrado a taxa.

taxa Taxa de acidentes de trabalho, em milhdo de horas/homem.

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EEM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplicacdes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 4, exercicio
8, pag. 84, Capitulo 6, exercicio 9, pag. 146.)

Examples

data(CharnetEx4.8)

plot(CharnetEx4.8)
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CharnetEx5.1 Peso de Embrioes de Galinha no Tempo

Description

Peso de embrides de galinha no tempo.

Format
Um data. frame com 2 colunas e 11 linhas.
idade Idade do embrido, em dias.

peso Peso do embrido, em gramas.

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, E.M.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplicacdes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 5, exercicio
1, pag. 108)

Examples

data(CharnetEx5.1)

plot(CharnetEx5.1)

CharnetEx5.10 Relacao entre a Taxa de Desemprego e Indice de Suicidios

Description

Dados do jornal Los Angeles Times, de 13 de dezembro de 1980, informando as taxas de desem-
prego e o indice de suicidios nos EUA em 14 diferentes anos, no periodo de 1950 a 1977.

Format
Um data. frame com 2 colunas e 14 linhas.
ano Ano do registro.

des Taxa de desemprego.

su Indice de suicidio, para 1000 habitantes.
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Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EZM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplica¢des (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 5, exercicio
10, pag. 112)

Examples

data(CharnetEx5.10)

plot(CharnetEx5.10)

CharnetEx5.11 Relacao do Lucro de uma Loja e Gastos com Publicidade

Description

Relacdo do lucro de uma loja de eletronicos e seu gasto com publicidade num periodo de 19 meses.

Format

Um data. frame com 2 colunas e 19 linhas.

lucro Lucro, em milhares de reais.

gastos Gasto em publicidade, em milhares de reais.

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EEM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplicagdes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 5, exercicio
11, pag. 112, Capitulo 6, exercicio 5, pag. 143)

Examples

data(CharnetEx5.11)

plot(CharnetEx5.11)
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CharnetEx5.13 Danos aos Pulmoes em Pacientes com Enfisema

Description
Danos aos pulmdes em 16 pacientes com enfisema pulmonar conforme o nimero de anos que ele
fumou.

Format
Um data. frame com 2 colunas e 16 linhas.

anos Tempo, em anos, que o paciente fumou.

danos Danos gerados nos pulmdes, em escala de 0 a 100.

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, E.M.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplicacdes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 5, exercicio
1, pag. 113)

Examples

data(CharnetEx5.13)

plot(CharnetEx5.13)

CharnetEx5.3 Precisao de um Velocimetro

Description

Medi¢do da precisdo de um velocimetro de locomotiva.

Format

Um data. frame com 2 colunas e 8 linhas.

vr Velocidade real, em km/h.

va Velocidade anotada no velocimetro, em km/h.
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Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EEM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplica¢des (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 5, exercicio
3, pag. 109)

Examples

data(CharnetEx5.3)

plot(CharnetEx5.3)
abline(a =0, b = 1)

CharnetEx5.5 Respostas a um Anuncio de Emprego

Description

Relacao da resposta a um antincio de emprego com o nimero de linhas do antincio.

Format

Um data. frame com 2 colunas e 14 linhas.

linhas Numero de linhas do antincio de emprego.

resp Respostas obtidas com o anuncio.

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, E.M.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplicacdes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 5, exercicio
5, pag. 110, Capitulo 6, exercicio 4, pag. 143)

Examples

data(CharnetEx5.5)

plot(CharnetEx5.5)
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CharnetEx5.6 Consumo de Combustivel e Peso do Automovel

Description
Consumo de combustivel para percorrer determinado trecho conforme o peso dos veiculos de pas-
seio, de mesmo ano, selecionados aleatoriamente de uma grande empresa.

Format
Um data. frame com 2 colunas e 14 linhas.

peso Peso do veiculo, em kg.

cons Consumo do veiculo num determinado trecho, em litros.

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EEM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplicagdes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 5, exercicio
6, pag. 110)

Examples

data(CharnetEx5.6)

plot(CharnetEx5.6)

CharnetEx6.3 Salario Mensal de Formandos em Economia

Description

Pesquisa de uma faculdade de economia sobre a evolugdo do saldrio mensal de 5 de seus formandos
no periodo de 87 a 93.

Format
Um data. frame com 2 colunas e 35 linhas.

ano Ano do registro do saldrio.

salario Saldrio mensal.



84 CharnetEx6.6

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EEM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplicag¢des (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 6, exercicio
3, pag. 143)

Examples

data(CharnetEx6.3)

plot(CharnetEx6.3)

CharnetEx6.6 Conjunto de Dados Generico

Description
Conjunto de dados qualquer para exercicio de ajuste de um modelo de regressdo linear simples,
com transformac@o na varidvel resposta e retirando os pontos considerados discrepantes.

Format

Um data. frame com 2 colunas e 15 linhas.

x Varidvel independente, sem interpretacao.

y Varidvel dependente, sem interpretacao.

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, E.M.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplicacdes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 6, exercicio
6, pag. 144)

Examples

data(CharnetEx6.6)

plot(CharnetEx6.6)



CharnetEx6.7 85

CharnetEx6.7 Peso de Correspondencias

Description

Relacao do peso das correspondéncias levantados por uma agéncia de correios durante 11 dias.

Format
Um data. frame com 2 colunas e 11 linhas.
peso Peso total das correspondéncias no dia, em kg.

cor Total de correspondéncias no dia, em milhares.

Source
Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EEM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de

regressao linear com aplicagdes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 6, exercicio
7, pag. 145)

Examples

data(CharnetEx6.7)

plot(CharnetEx6.7)

CharnetEx7.1 Efeito da Radiacao ao Ozonio em Sementes de Soja

Description

Efeito da radiacdo solar em dois niveis de 0zOnio e impacto nos pesos de sementes de soja.

Format
Um data. frame com 3 colunas e 12 linhas.
n Nivel de ozo6nio, fator com niveis a ou b.

rad Quantidade de radiacdo solar aplicada, unidade de medida ndo informada.

peso Peso das sementes de soja, unidade de medida ndo informada.
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Source
Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EEM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de

regressdo linear com aplica¢des (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 7, exercicio
1, pag. 163, Capitulo 10, exercicio 1, pag. 253)

Examples

data(CharnetEx7.1)

with(CharnetEx7.1, plot(peso, rad, col = n))

CharnetEx7.2 Impacto de Impurezas em um Reator Quimico

Description

Relacido entre a porcentagem de impurezas dentro de um reator quimico e o tempo de permanéncia
da substincia dentro deste reator.

Format

Um data. frame com 4 colunas e 20 linhas.

rea Reator analisado, um fator com dois niveis I ou II.
t Tempo, em minutos.

imp Porcentagem de impurezas, em escala log.

Source
Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, E.M.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de

regressdo linear com aplicac¢Oes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 7, exercicio
2, pag. 163, Capitulo 10, exercicio 2, pag. 253)

Examples

data(CharnetEx7.2)

with(CharnetEx7.2, plot(tempo ~ imp, col = rea))
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CharnetEx7.7 Relacao entre Consumo de Combustivel e Potencia do Motor

Description
Relagdo entre o consumo de combustivel (km/1) e a poténcia do motor (HP) de duas marcas de carro
(A eB).
Format
Um data. frame com 4 colunas e 20 linhas.
marca Marca do carro, fator com dois niveis A ou B.

cons Consumo de combustivel, em km/I.

pot Poténcia do motor, em HP.

Source
Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EEM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressao linear com aplicagdes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 7, exercicio
7, pag. 167, Capitulo 10, exercicio 6, pag. 256.)

Examples

data(CharnetEx7.7)

with(CharnetEx7.7, plot(cons, pot, col = marca))

CharnetEx8.1 Influencia da Publicidade e Capital Investido no Lucro Anual

Description
Influéncia das varidveis capital investido (capi) e gasto em publicidade (publi) no lucro anual
(lucro) de 12 empresas observadas.
Format
Um data. frame com 3 colunas e 12 linhas.
lucro Lucro anual, em 100 mil reais.

capi Capital investido no ano, em 100 mil reais.

publi Gasto com publicidade no ano, em 100 mil reais.
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Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EEM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplicagdes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 8, exercicio
1, pag. 195, Capitulo 9, exercicio 6, pag. 230)

Examples

data(CharnetEx8.1)

plot(CharnetEx8.1)

Im(lucro ~ ., data = CharnetEx8.1)
CharnetEx8.2 Relacao da Temperatura e Producao de um Produto Quimico
Description

Uma industria quimica estd interessada em maximizar a sua producao de um certo processo quimico.
Para isso, obteve os seguintes resultados da temperatura codificada, temp, e do peso do produto,
peso, em kg.

Format
Um data. frame com 2 colunas e 11 linhas.

temp Temperatura codificada.

peso Peso do produto, em kg.

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EEM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplica¢des (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 8, exercicio
2, pag. 195, Capitulo 9, exercicio 11, pag. 233)

Examples

data(CharnetEx8.2)

plot(CharnetEx8.2)
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CharnetEx8.3 Tempo de Corrosao do Metal

Description

Estudo da relacdo entre o grau de corrosdo de um certo metal e o tempo de exposicdo deste metal a
acdo da acidez do solo.

Format
Um data. frame com 2 colunas e 10 linhas.
tempo Tempo de exposicdo do metal, em semanas.

gc Grau de corrosao do metal.

Source

Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EEM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de
regressdo linear com aplica¢des (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 8, exercicio
3, pag. 196, Capitulo 9, exercicio 9, pag. 232)

Examples

data(CharnetEx8.3)

plot(CharnetEx8.3)

CharnetEx8.4 Pecas Defeituosas por Producao Media e Tempo de Reparo

Description
Relacdo da quantidade de pegas defeituosas por produgdo média e tempo decorrido desde o tltimo
reparo da maquina.
Format
Um data. frame com 3 colunas e 15 linhas.
nitens Itens produzidos com defeito num dia, em pecas.

prod Produgdo média por hora, em pegas.

tempo Tempo, em semanas, decorrido do dltimo reparo da maquina.
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Source
Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, EEM.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de

regressdo linear com aplica¢des (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 8, exercicio
4, pag. 196, Capitulo 9, exercicio 7, pag. 230)

Examples

data(CharnetEx8.4)

plot(CharnetEx8.4)

CharnetEx8.5 Efeito da Temperatura e Concentracao numa Reacao Quimica

Description

Efeito da temperatura (temp) e percentual de concentragdo (conc) na producio de um composto
numa reagdo quimica (prod).

Format

Um data. frame com 3 colunas e 20 linhas.

prod Produ¢do de um certo composto, em litros.
temp Temperatura da reagdo, em °C.

conc Percentual de concentragdo, em %.

Source
Charnet, R., de Luna Freire, C.A., Charnet, E.M.R., Bonvino, H. (2008). Analise de modelos de

regressdo linear com aplicac¢Oes (2nd ed.). Campinas, SP: Editora Unicamp (Capitulo 8, exercicio
5, pag. 197. Capitulo 9, exercicio 10, pag. 233)

Examples

data(CharnetEx8.5)

plot(CharnetEx8.5)
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CostaEx5.7.2 Densidade do Solo ao Longo do Perfil em Zonas de Compactacao

Description

Os dados sao resultados de um estudo feito em zonas de compactagdo e referem-se a valores de
densidade do solo em amostras retiradas de diferentes profundidades no perfil do solo.

Format

Um data. frame com 10 observagdes e 2 varidveis.

prof Varidvel métrica que representa a profundidade (cm), no perfil do solo, de onde a amostra de
solo foi retirada.

dens Densidade do solo (g cm~3) determinada na amostra retirada do perfil do solo.

Source
Costa, J. R. (2003). Técnicas experimentais aplicadas as ciéncias agrarias (Documentos 163).
Seropédica, RJ: Embrapa Agrobiologia. (Exemplo 5.7.2.1, pag. 90)

Examples

library(lattice)
data(CostaEx5.7.2)
str(Costakx5.7.2)

xyplot(dens ~ prof, data = CostaEx5.7.2,
type = c("p", "smooth”, "g"y,
xlab = expression("Profundidade”~(cm)),

ylab = expression("Densidade do solo"~(g~cm*{-3})))

CostaEx5.7.3 Efeito de Adubacao Nitrogenada na Cultura do Milho

Description

Experimento instalado em delineamento inteiramente casualizado que mediu o efeito da adubacio
nitrogenada na producdo de milho.
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Format
Um data. frame com 15 observagdes e 3 varidveis.
dose Quantidade aplicada de adubagio nitrogenada (kg ha=!)

rept Identifica as repeti¢des de cada dose.

prod Producio de milho (ton ha™1!).

Source

Costa, J. R. (2003). Técnicas experimentais aplicadas as ciéncias agrdrias (Documentos 163).
Seropédica, RJ: Embrapa Agrobiologia. (Exemplo 5.7.3.1, pag. 95)

Examples

library(lattice)

data(CostaEx5.7.3)

str(Costakx5.7.3)

xyplot(prod ~ dose, data = CostaEx5.7.3,
type = c("p”, "smooth”, "g"),

xlab = expression(”"Dose de nitrogénio”~(kg~ha*{-13})),
ylab = expression("Producdo de milho"~(ton~ha*{-1})))

CostaTh4 Massa Seca de Parte Aerea em Cana-de-acucar

Description

Resultados de um experimento conduzido em casa de vegetacdo em delineamento inteiramente
casualizado para avaliar a massa seca de parte aérea de variedades de cana-de-actcar. A unidade
experimental (parcela) era um vaso com 3 plantas.

Format

Um data. frame com 24 observagdes e 3 varidveis.

varied Fator nominal. Variedades de cana-de-acucar.
rept Inteiro que representa a unidade experimental em cada variedade.

mspa Varidvel resposta observada (continua) que € a massa seca de parte aérea de cada unidade
experimental (g parcela™!)
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Source

Costa, J. R. (2003). Técnicas experimentais aplicadas as ciéncias agrarias (Documentos 163).
Seropédica, RJ: Embrapa Agrobiologia. (Tabela 4, pag. 58)

Examples

library(lattice)
data(CostaTb4)

aggregate(mspa ~ varied, data = CostaTb4,
FUN = function(x) { c(mean = mean(x), var = var(x)) })

xyplot(mspa ~ varied, data = CostaTb4,
xlab = "Variedade de cana-de-aculcar”,
ylab = expression(Massa~seca~de~parte~aérea~(g~parcela*{-1})))

CostaTb6 Efeito da Cobertura Morta no Peso Seco de Brocolis

Description

Experimento instalado em delineamento de blocos casualizados para estudar o efeito de tipos de
cobertura morta no peso seco de brocolis.

Format

Um data. frame com 20 observagdes e 3 variaveis.
cobert Fator nominal com niveis de cobertura morta aplicada sobre o solo onde foi cultivado o
brécolis: cobertura com sorgo, com crotaldria, com milheto e com a vegetacdo espontanea.

bloco Fator de niveis nominais considerado para controle local, possivelmente os canteiros da
horta, com 5 niveis.

peso Varidvel resposta continua, peso seco (g parcela™!) de brécolis.

Source

Costa, J. R. (2003). Técnicas experimentais aplicadas as ci€ncias agrdrias (Documentos 163).
Seropédica, RJ: Embrapa Agrobiologia. (Tabela 6 pag. 63)
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Examples

library(lattice)
data(CostaTb6)

with(CostaTb6, addmargins(tapply(X = peso,
INDEX = list(bloco, cobert),
FUN = sum)))

xyplot(peso ~ cobert, data = CostaTb6,
groups = bloco, type = "b",
xlab = "Tipos de cobertura do solo”,
ylab = expression("Peso seco de broécolis”~(g~parcela*{-1})),
auto.key = list(corner = c(@0.1, 0.1), columns = 2,
title = "Blocos”, cex.title = 1))

CostaTb7 Tipos de Inoculantes em Variedades de Cana-de-acucar

Description

Experimento fatorial que avaliou o peso do colmo de duas variedades de cana-de-agticar em resposta
a trés inoculantes aplicados.

Format
Um data. frame com 24 observagdes e 4 variaveis.

varied Fator de niveis nominais que representa as cultivares de cana-de-actcar.

inocu Fator de niveis nominais que representa os inoculantes aplicados. Possivelmente sdo indcu-
los de bactérias para fixa¢ao de nitrogénio.

bloco Fator de niveis nominais que sdo os blocos do experimento.

peso Varidvel resposta continua que € o peso de colmos, em ton ha™\-1.

Source

Costa, J. R. (2003). Técnicas experimentais aplicadas as ciéncias agrarias (Documentos 163).
Seropédica, RJ: Embrapa Agrobiologia. (Tabela 7, pag. 68)

Examples

library(lattice)

data(CostaTb7)
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str(CostaTb7)

ftable(with(CostaTb7,
tapply(peso,
list(varied = varied,
inocu = inocu,
bloco = bloco),
FUN = mean)))

xyplot(peso ~ inocu, groups = varied, data = CostaTb7,
as.table = TRUE, layout = c(NA, 1),
jitter.x = TRUE, type = c("p"”, "a"),
auto.key = list(title = "Variedade de cana-de-agucar”,
cex.title = 1, columns = 2),
xlab = "Tipo de inoculante”,
ylab = expression("Peso de colmo”~(ton~ha*{-1})))

CostaTh8 Irrigacao no Tamanho de Frutos de Variedades de Banana

Description

Experimento em parcelas subdivididas que estudou o comprimento de frutos de variedades de ba-
nana em funcao do nivel de irrigacdo fornecido.

Format

Um data. frame com 32 observagdes e 4 variaveis.

varied Fator de niveis nominais que representa as variedades de banana. As variedade de banana
¢é o fator com niveis casualizados nas parcelas dentro dos blocos.

irrig Fator de niveis nimero que indica o niimero de linhas de irrigacdo recebidas pelas plantas,
1 ou 2 linhas. A irrigacdo € o fator casualizado depois das variedades e dentro das parcelas
que sdo de alguma das variedades. Portato, € o fator com niveis nas subparcelas.

bloco Fator de niveis nominais que representam os blocos do experimento.

comp Comprimento (cm) do fruto central da terceira penca do cacho de bananas.

Source

Costa, J. R. (2003). Técnicas experimentais aplicadas as ci€ncias agrdrias (Documentos 163).
Seropédica, RJ: Embrapa Agrobiologia. (Tabela 8, pag. 76)
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Examples
library(lattice)
data(CostaTh8)
str(CostaTh8)
ftable(with(CostaTb8,
tapply(comp,
list(varied = varied,
irrig = irrig,
bloco = bloco),
FUN = mean)))
xyplot(comp ~ varied, groups = irrig, data = CostaTh8,
as.table = TRUE, layout = c(NA, 1),
jitter.x = TRUE, type = c("p"”, "a"),
auto.key = list(title = "Linhas de irrigacdo”,
cex.title = 1, columns = 2),
xlab = "Variedade de banana”,
ylab = expression("Comprimento do fruto”~(cm)))
DemetrioEg7.7 Produtividade de Cana-de-acucar sob Niveis de Pentoxido de Fosforo
Description
Dados referentes a produtividade de cana-de-agticar, em ton/ha, obtidos de um experimento de-
lineado em blocos casualizados, com 6 repeticdes e 5 niveis de P,Os (pentéxido de fésforo). O
conjunto de dados apresenta somente a soma das produtividades nos blocos para cada nivel de
P0s5.
Format
Um data. frame de 5 linhas e 2 colunas.
nivel Nivel de P,Os, medido em kg/ha.
prod Produtividade de cana-de-aguicar, medida em ton/ha.
Source

Demétrio, C. G. B., Zocchi, S. S. (2011). Modelos de Regressdo. Piracicaba: ESALQ. (Exemplo
7.7 pag. 197)
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Examples

data(DemetrioEg7.7)
library(lattice)
xyplot(prod ~ nivel, data = DemetrioEg7.7,

main = "Produtividade por Nivel”, xlab = "Nivel”,
ylab = "Produtividade")

DemetrioEx1.4.1.1 Alturas de Feijao

Description

Dados de altura de feijao durante 7 semanas.

Format

Um data. frame de 7 linhas e 2 colunas.

idade Idade do feijio medida em semanas.

altura Altura do feijao medida em centimetros (cm).

Source

Demétrio, C. G. B., Zocchi, S. S. (2011). Modelos de Regressdo. Piracicaba: ESALQ. (Exercicio
1.4.1.1 pag. 14)

Examples

data(DemetrioEx1.4.1.1)
library(lattice)

xyplot(altura ~ idade, data = DemetrioEx1.4.1.1,
main = "Idade VS Altura”,
xlab = "Idade"”,
ylab = "Altura”,
type = c("p", "r"), col.line = 3)
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DemetrioEx1.4.1.2 Peso Medio de Galinhas

Description

Foi mensurado o peso médio e consumo de alimentos de 50 galinhas para 10 linhagens White
Leghorn.

Format

Um data. frame de 10 linhas e 2 colunas.

peso Peso médio.
consumo Consumo de alimentos.

Source

Demétrio, C. G. B., Zocchi, S. S. (2011). Modelos de Regressao. Piracicaba: ESALQ. (Exercicio
1.4.1.2 pag. 14)

Examples
data(DemetrioEx1.4.1.2)

library(lattice)

xyplot(consumo ~ peso, data = DemetrioEx1.4.1.2,

main = "Peso VS Consumo”,
xlab = "Peso”,
ylab = "Consumo”,

type = c("p", "r"), col.line = 3)

DemetrioEx1.4.1.3 Absorcao de CO2 por Folhas de Trigo

Description

Foi aplicado C'O; sobre folhas de trigo a uma temperatura de 35°C. Mediu-se a quantia de CO»
absorvido pelas folhas.
Format

Um data.frame de 11 linhas e 2 colunas.

co2 Concentracdo de C'Os aplicada sobre as folhas de trigo.
absorv Quantia de CO2 absorvida pelas folhas de trigo, medida em cm?/dm? /hora.
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Source

Demétrio, C. G. B., Zocchi, S. S. (2011). Modelos de Regressao. Piracicaba: ESALQ. (Exercicio
1.4.1.3 pag. 14)

Examples

data(DemetrioEx1.4.1.3)
library(lattice)

xyplot(absorv ~ co2, data = DemetrioEx1.4.1.3,
main = "C02 Aplicado VS Absorvido”,
xlab = "Aplicado”,
ylab = "Absorvido”,
type = c("p", "r"), col.line = 3)

DemetrioEx1.4.1.4 Volume das Cerejeiras

Description

Foram mensurados o didmetro, a altura e o volume de 31 cerejeiras com o objetivo de verificar
a relag@o entre estas varidveis, tendo em vista a predi¢do do volume de madeira em uma 4rea de
floresta.

Format
Um data. frame de 31 linhas e 3 colunas.

dia Diimetro da cerejeira a 4.5 pés do solo, medido em polegadas.
alt Altura das cerejeiras, medida em pés.

vol Volume das cerejeiras, medido em pés cubicos.

Source

Demétrio, C. G. B., Zocchi, S. S. (2011). Modelos de Regressao. Piracicaba: ESALQ. (Exercicio
1.4.1.4 pag. 14)

Examples

data(DemetrioEx1.4.1.4)
library(lattice)

pairs(~ dia + alt + vol, data = DemetrioEx1.4.1.4,
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main = "Grafico de Pares”)

xyplot(vol ~ dia, data = DemetrioEx1.4.1.4,
main = "Didmetro VS Volume"”,
xlab = "Didmetro”,
ylab = "Volume",
type = c("p", "r"), col.line = 3)

DemetrioEx1.4.1.5 Numero de Ovos por Foliculos Ovulados

Description

Foi contado o nimero me ovos postos e o nimero de foliculos ovulados.

Format

Um data. frame de 14 linhas e 2 colunas.

ovo Numero de ovos.

foli Numero de foliculos.

Source

Demétrio, C. G. B., Zocchi, S. S. (2011). Modelos de Regressao. Piracicaba: ESALQ. (Exercicio
1.4.1.5 pag. 15)

Examples

data(DemetrioEx1.4.1.5)
library(lattice)

xyplot(foli ~ ovo, data = DemetrioEx1.4.1.5,
main = "Ovos VS Foliculos”,
xlab = "N° Ovos”,
ylab = "N° Foliculos”,
type = c("p", "r"), col.line = 3)
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DemetrioEx1.4.2 Tempo de Irrigacao de Solo

Description

Neste estudo foram medidos os tempos acumulados de irrigacdo e as correspondentes medidas de
infiltracdo acumulada de dgua no solo. O objetivo do experimento era estimar as equagdes de in-
filtracdo acumulada em relagdo ao tempo acumulado e de velocidade de infiltragdo em relagdo ao
tempo acumulado e a velocidade bésica de infiltragdo. Essas equag¢des sdo importantes para deter-
minar o tempo de irrigacdo para atingir uma determinada lamina de dgua, pois é anti-econdmico
irrigar a uma velocidade maior a de infiltraco.

Format
Um data. frame de 15 linhas e 2 colunas.

tempo Tempo acumulado de irrigacdo, medido em minutos.

infil Infiltragdo acumulada de dgua no solo, medida em centimetros (cm).

Source

Demétrio, C. G. B., Zocchi, S. S. (2011). Modelos de Regressao. Piracicaba: ESALQ. (Exercicio
1.4.2 pag. 16)

Examples

data(DemetrioEx1.4.2)
library(lattice)

xyplot(infil ~ tempo, data = DemetrioEx1.4.2,
main = "Tempo VS Infiltracao”,
xlab = "Tempo”,
ylab = "Infiltragdo”,
type = c("p", "r"), col.line = 3)

DemetrioEx2.12.15 Dados Genericos Simulados para Regressao Simples

Description

Dados simulados para exercicio analitico de estima¢do via método dos quadrados minimos em
diferentes modelos de regressdo linear.
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Format

Um data. frame de 6 linhas e 2 colunas.

x Variavel independente, sem interpretacao.

y Varidvel dependente, sem interpretacao.

Source

Demétrio, C. G. B., Zocchi, S. S. (2011). Modelos de Regressao. Piracicaba: ESALQ. (Exercicio
2.12.15 pag. 63)

Examples

data(DemetrioEx2.12.15)
library(lattice)

xyplot(y ~ x, data = DemetrioEx2.12.15,

main = "x vs y",
xlab = "x",
ylab = Vlyll’
type = c("p", "r"), col.line = 3)
DemetrioEx2.12.16 Calagem para a Sucessao batata-triticale-milho
Description

Neste experimento foram obtidos os valores para o teor de célcio no solo e a porcentagem de
tubérculos maduros com o objetivo de verificar a relagdo existente entre estas varidveis.

Format
Um data. frame de 9 linhas e 2 colunas.
calcio Teor de célcio no solo, medido em meq/100cm? (miliequivalente por 100 centimetros
cubicos).

tm Porcentagem de tubérculos maduros.

Source

Demétrio, C. G. B., Zocchi, S. S. (2011). Modelos de Regressao. Piracicaba: ESALQ. (Exercicio
2.12.16 pag. 63)
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Examples

data(DemetrioEx2.12.16)
library(lattice)

xyplot(tm ~ calcio, data = DemetrioEx2.12.16,
main = "Calcio VS TM",

xlab = "Calcio”,
ylab = "Tubérculos Maduros")
DemetrioEx2.12.5 Dados Genericos para Regressao Segmentada
Description

Dados para exercicio analitico, com o objetivo de obter as estimativas de minimos quadrados dos
parametros de um modelo de regressao linear segmentada.

Format
Um data. frame de 5 linhas e 2 colunas.

x Varidvel independente, sem interpretacao.

y Varidvel dependente, sem interpretacao.

Source

Demétrio, C. G. B., Zocchi, S. S. (2011). Modelos de Regressdo. Piracicaba: ESALQ. (Exercicio
2.12.5 pag. 60)

Examples

data(DemetrioEx2.12.5)
library(lattice)

xyplot(y ~ x, data = DemetrioEx2.12.5,
cex = 1.1, pch =19,

main = 'Regressdo Segmentada',
grid = TRUE,
panel = function(x, vy, ...) {

# Regressdo Segmentada com ponto de corte conhecido
b <- DemetrioEx2.12.5$x[3]
mo <- Im(y ~ x + I(pmax(x - b, 9)),
data = DemetrioEx2.12.5)
# Pontos que definem os dois segmentos
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cx <- c(0, b, 8)
cy <- predict(m@, newdata = data.frame(x = cx))
panel.xyplot(x, vy, ...)
panel.segments(cx[1], cy[1], cx[2]1, cy[2])
panel.segments(cx[2], cy[2], cx[3], cy[3])

»

DemetrioEx5.4.2 Estudo Fisico Quimico de Meis Silvestres

Description

Andlise fisico quimica de méis silvestres, produzidos por Apis mellifera em 1999, provenientes de
94 localidades de Sao Paulo.

Format

Um data. frame de 94 linhas e 3 colunas.

condut Condutividade elétrica, em uS.
N Proporc¢do de Nitrogénio proteico.

cinzas Proporg¢do de cinzas.

Source

Demétrio, C. G. B., Zocchi, S. S. (2011). Modelos de Regressdo. Piracicaba: ESALQ. (Exercicio
5.4.2 pag. 169)

Examples

data(DemetrioEx5.4.2)

pairs(~ condut + N + cinzas, data = DemetrioEx5.4.2,
main = "Grafico de Pares”)
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DemetrioEx5.4.5 Estudo sobre a Avaliacao Visual do Grau da Infestacao de Plantas por
Doencas

Description

Dados referentes a avalia¢do visual (realizada por um pesquisador) e real do grau de infestacdo de
folhas de amendoim.

A avaliacdo exige um treinamento especifico para a cultura e a doenca em questdo. Por esse mo-
tivo, foram desenvolvidos programas computacionais que geram imagens de folhas com diferentes
porcentagens de infestacdo para o pesquisador estimar visualmente e em seguida compara-se com
as porcentagens reais.

Format

Um data. frame de 10 linhas e 2 colunas.

visual Estimativas visuais do pesquisador.

real Valores reais do grau de infestacdo.

Source

Demétrio, C. G. B., Zocchi, S. S. (2011). Modelos de Regressao. Piracicaba: ESALQ. (Exercicio
5.4.5 pag. 165)

Examples

data(DemetrioEx5.4.5)
library(lattice)

xyplot(visual ~ real, data = DemetrioEx5.4.5,
main = "Real vs Visual”,
xlab = "Real”,
ylab = "Visual”,
type = c("p", "r"), col.line = 3)
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DemetrioEx6.5.2 Dados Genericos Simulados para Regressao Linear Multipla

Description
Dados simulados para exercicio de andlise de um modelo de regressdo linear mdltipla com 3 covar-
idveis.

Format

Um data. frame de 5 linhas e 4 colunas.

x1 Varidvel independente, sem interpretacao.
x2 Varidvel independente, sem interpretagao.
x3 Varidvel independente, sem interpretacao.

y Varidvel dependente, sem interpretacao.

Source

Demétrio, C. G. B., Zocchi, S. S. (2011). Modelos de Regressdo. Piracicaba: ESALQ. (Exercicio
6.5.2 pag. 180)

Examples

data(DemetrioEx6.5.2)

pairs(~ x1 + x2 + x3 + y, data = DemetrioEx6.5.2,

main = "Grafico de Pares”)
DemetrioEx7.8.3 Alturas de Eucaliptos sob Adubacao Potassica
Description

Dados referentes a um experimento de adubacdo, conduzido em casa de vegetacdo. Foram usadas
4 doses de Potassio (0, 30, 60, 90 ppm), obtendo-se as alturas das arvores da espécie Eucalyptus
grandis, medidas em cm.

Format
Um data. frame de 12 linhas e 2 colunas.

dose Dose de potdssio, medida em ppm.

altura Altura da arvore, medida em centimetro (cm).
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Source

Demétrio, C. G. B., Zocchi, S. S. (2011). Modelos de Regressao. Piracicaba: ESALQ. (Exercicio
7.8.3 pag. 198)

Examples
data(DemetrioEx7.8.3)

library(lattice)

xyplot(altura ~ dose, data = DemetrioEx7.8.3,

main = "Altura vs Dose”, xlab = "Dose”, ylab = "Altura")
DemetrioTh1.1 Niveis de Fosforo no Solo apos Plantio de Milho
Description

Resultados de um experimento onde diferentes niveis de fésforo organico foram utilizados na
preparacdo do solo para o plantio de milho. Apés 38 dias, as plantas foram colhidas, mediu-se
o novamente os niveis de fésforo e calculou-se o fésforo disponivel para a planta em cada amostra
de solo.

Format
Um data. frame com 9 linhas e 2 colunas.

fo Niveis de fosforo orginico adicionado ao solo, mensurados em partes por milhdo (ppm).

fd Fésforo disponivel no solo apds a colheita do milho, mensurado em partes por milhdo (ppm).

Source

Demétrio, C. G. B., Zocchi, S. S. (2011). Modelos de Regressdo. Piracicaba: ESALQ. (Tabela 1.1
pag. 8)

Examples
library(lattice)

data(DemetrioTb1.1)

xyplot(fd ~ fo, data = DemetrioTb1.1,

main = "Niveis de fdésforo no solo”,
xlab = "Fésforo orgénico”,
ylab = "Fésforo disponivel”,

type = c("p”, "r"), col.line = 3)
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DemetrioTb1.2 Irrigacao em Batata

Description

Este experimento refere-se a irrigacdo em batata plantada em terra roxa estruturada. Foram medidas
as laminas de dgua a diferentes distincias do aspersor. O objetivo foi mensurar a produtividade, ja
que, no tipo de solo utilizado no experimento (solo argiloso), espera-se que o excesso de dgua
diminua a produtividade.

Format
Um data. frame com 12 linhas e 2 colunas.

lamina Espessura da lamina de d4gua medida em milimetros (mm).

prod Produtividade medida em toneladas de batatas por hectare (t/ha).

Source
Demétrio, C. G. B., Zocchi, S. S. (2011). Modelos de Regressdo. Piracicaba: ESALQ. (Tabela 1.2
pag. 9)

Examples

library(lattice)
data(DemetrioTh1.2)

xyplot(prod ~ lamina, data = DemetrioTb1.2,
main = "Produgdo VS Lamina de Agua”,
xlab = "Lamina de agua (mm)",
ylab = "Producdo (t/ha)”,
type = c("p”, "r"), col.line = 3)

DemetrioTb1.3 Estudo da Construcao de um Tensiometro

Description

Estudo da constru¢do de um tensidometro de leitura direta. Neste estudo obteve-se os resultados de
alturas da cAmara no tensidmetro e tensio da dgua no solo.
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Format
Um data. frame com 9 linhas e 2 colunas.

altura Altura da cAmara no tensiometro medida em milimetros (mm).

tensao Tensdo da d4gua no solo medida em coloumb (mb)

Source

Demétrio, C. G. B., Zocchi, S. S. (2011). Modelos de Regressdo. Piracicaba: ESALQ. (Tabela 1.3
pag. 10; Ex 2.12.14 pag. 62)

Examples

library(lattice)
data(DemetrioTb1.3)

xyplot(tensao ~ altura, data = DemetrioTb1.3,
main = "Altura VS Tensao”,
xlab = "Altura do Tensiometro”,
ylab = "Tensdo da Agua")

xyplot(tensao ~ log(altura), data = DemetrioTb1.3,
main = "Altura VS Tensdo”,
xlab = expression(log~"(Altura do Tensibémetro)"),
ylab = "Tensdo da Agua")

DemetrioTb1.4 Concentracao de Fosforo

Description

Dados referentes a medidas de concentracdes de fosforo inorganico e organico no solo, onde poste-
riormente mediu-se o contetido de fésforo nas plantas crescidas no local. O objetivo do experimento
¢ estudar a relacdo existente entre o contetido de fésforo na planta e as duas fontes do elemento no
solo.

Format
Um data. frame com 18 linhas e 3 colunas.
cfi Conteddo de fésforo inorganico no solo.

cfo Contetdo de fésforo organico no solo.

conteudo Conteddo de fésforo nas plantas crescidas no solo.
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Source

Demétrio, C. G. B., Zocchi, S. S. (2011). Modelos de Regressao. Piracicaba: ESALQ. (Tabela 1.4
pag. 11)

Examples

data(DemetrioTh1.4)
pairs(DemetrioTb1.4, main = "Dispersao em Pares"”)
library(lattice)

xyplot(conteudo ~ cfi, data = DemetrioTb1.4,
main = "Fésforo Inorganico VS Conteudo”,
xlab = "Fésforo Inorganico”,
ylab = "Conteudo na Planta”,
type = c("p”, "r"), col.line = 3)

xyplot(conteudo ~ cfo, data = DemetrioTb1.4,
main = "Fésforo Organico VS Conteldo”,
xlab = "Fésforo Orgénico”,
ylab = "Conteudo na Planta”,
type = c("p”, "r"), col.line = 3)

DemetrioTb1.5 Valores de CTC Direta e Indireta

Description

O experimento foi realizado em quatro blocos, sendo planejado para estudar o efeito da calagem
sobre a CTC (Capacidade de Troca Catidnica) do solo medida por dois métodos diferentes. Os
valores de CTC foram medidos 18 meses apds a calagem incorporada ao solo, na profundidade de
5 a 10 cm, segundo a dose de calcario.

Format

Um data. frame de 32 linhas e 4 colunas.

bloco Fator que indica a qual bloco a amostra pertence, usado para controle de variacdo.

dose Indica a dose de calcdrio usada na referida observacdo, medida em toneladas por hectare
(t/ha).

metodo Fator que indica o método para determinacéo da CTC, direto (1) ou indireto (0).

ctc E o valor observado de CTC, medido em mmol./kg.
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Details

Na andlise inicial do estudo do estudo foi detectada a presenca de um dado discrepante (177,00)
correspondente ao bloco I, dose 7,80 e metodo indireto. Em conversa com o pesquisador verificou-
se que se tratava de um erro na transcri¢do dos dados e que o valor correto seria 124,00. Neste
conjunto de dados manteve-se o valor discrepante para efeitos didaticos.

Source

Demétrio, C. G. B., Zocchi, S. S. (2011). Modelos de Regressdo. Piracicaba: ESALQ. (Tabela 1.5
pig. 12)

Examples

data(DemetrioTh1.5)
library(lattice)

xyplot(ctc ~ dose | bloco, groups = metodo,
data = DemetrioTbhl.5,
main = "Dose VS CTC",
xlab = "Dose”, ylab = "CTC",
type = c("p”, "r"),
auto.key = list(space = "right", title = "Método"))

# Corrigindo dado, conforme erro verificado pelo pesquisador
select <- with(DemetrioTb1.5, bloco == 1 & dose == 7.8 & metodo == 0)
DemetrioTb1.5%ctc[select] <- 124

xyplot(ctc ~ dose | bloco, groups = metodo,
data = DemetrioTbl.5,
main = "Dose VS CTC”,
xlab = "Dose”, ylab = "CTC",
type = c("p","r"),
auto.key = list(space = "right", title = "Método"))

DemetrioTh1.6 Resposta de Milho ao Fosfato

Description

Neste estudo foram obtidos dados sobre a resposta da cultura do milho ao fosfato, produtividade na
testemunha, porcentagem de saturac¢do de bases e pH do solo. Como todas as varidveis computadas
sdo aleatdrias, o interesse principal € em estudar as correlagdes entre as varidveis observadas.
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Format
Um data. frame de 14 linhas e 4 colunas.
milho Dados de resposta da cultura do milho ao fosfato em porcentagem.
prod Produtividade da cultura na parcela testemunha, em Ib/acre.

satu Saturag@o de bases em porcentagem.

ph pH do solo.

Source

Demétrio, C. G. B., Zocchi, S. S. (2011). Modelos de Regressdo. Piracicaba: ESALQ. (Tabela 1.6
pég. 13)

Examples

data(DemetrioTh1.6)

pairs(~ milho + prod + satu + ph, data = DemetrioTb1.6,
main = "Dispersdo duas a duas")

cor(DemetrioTh1.6)

DemetrioTb10.2 Estudo em Plantas Nicotianas

Description

Dados referentes ao comprimento do caule, do ramo e do caule basal de plantas do género Nicotiana.

Format
Um data. frame de 18 linhas e 3 colunas.
caule Comprimento do caule.

ramo Comprimento do ramo.

basal Comprimento do caule basal.

Source

Demétrio, C. G. B., Zocchi, S. S. (2011). Modelos de Regressao. Piracicaba: ESALQ. (Tabela 10.2
pag. 161; Exercicio 5.4.7 pag. 164)
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Examples

data(DemetrioTb10.2)

pairs(~ caule + basal + ramo , data = DemetrioTb10.2,

main = "Dispersdo duas a duas”)
DemetrioTbh2.10 Absorcao de CO2 por Folhas de Trigo
Description

Dados provenientes de um ensaio inteiramente casualizado onde aplicou-se C'Os sobre folhas de
trigo a uma temperatura de 35°C e mediu-se a quantia de C'O5 absorvido pelas folhas.

Format
Um data. frame de 17 linhas e 2 colunas.

co2 Concentracdo de C'Os aplicada sobre as folhas de trigo.

absorv Quantia de CO5 absorvida pelas folhas de trigo, medida em cm?/dm? /hora.

Source

Demétrio, C. G. B., Zocchi, S. S. (2011). Modelos de Regressao. Piracicaba: ESALQ. (Tabela 2.10
pag. 65, Exercicio 1.4.1.3 pag. 14)

Examples

data(DemetrioTb2.10)
library(lattice)

xyplot(absorv ~ co2, data = DemetrioTb2.10,
main = "C02 Aplicado VS Absorvido”,
xlab = "Aplicado”,
ylab = "Absorvido”,
type = c("p", "r"), col.line = 3)

# Subconjunto do exercicio 1.4.1.3
obs <- c(1, 2, 3, 5, 6, 7, 8, 11, 12, 16, 17)
DemetrioEx1.4.1.3 <- DemetrioTbh2.10[obs, ]

xyplot(absorv ~ co2, data = DemetrioEx1.4.1.3,
type = c("p", "r"), col.line = 3)
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DemetrioTh2.11 Radiacao Gama em Explantes de Abacaxis

Description

Dados provenientes de um experimento inteiramente casualizado onde expuseram explantes de aba-
caxis a diferentes doses de radiacdo gama e, 45 dias apds a irradiagdo, mensurou-se o peso destes
explantes.

Format

Um data. frame de 70 linhas e 2 colunas.

dose Dose de radiacdo gama a qual os explantes de abacaxi foram expostos durante 45 dias.

absorv Peso dos explantes de abacaxi ap0s a irradiacdo, medido em gramas (g).

Source

Demétrio, C. G. B., Zocchi, S. S. (2011). Modelos de Regressao. Piracicaba: ESALQ. (Tabela 2.11
pag. 66)

Examples

data(DemetrioTb2.11)

library(lattice)
# Estatisticas descritivas
with(DemetrioTh2.11, tapply(peso, dose, summary))

with(DemetrioTh2.11, {
mu <<- aggregate(peso, list(dose), mean)
des <<- aggregate(peso, list(dose), sd)
»

xyplot(peso ~ dose, data = DemetrioTb2.11,
type = c("p”, "r"), grid = TRUE,
panel = function(x, y, ...) {
panel.points(x = mu$G - 1, y = mu$x, pch = 15, col = 1)
panel.arrows(x@ = mu$G - 1, y@ = mu$x - des$x,
x1 = mu$G - 1, y1l = mu$x + des$x,
code = 3, length = 0.05, angle = 90)
panel.xyplot(x, vy, ...)
D
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DemetrioTb2.12 Producao de Ruibarbo

Description

Dados de um experimento conduzido em delineamento de blocos ao acaso onde foi mensurada a
producdo de ruibarbos para enlatamento, considerando diferentes datas de colheita.

Format

Um data. frame de 28 linhas e 3 colunas.

data Data de colheita dos ruibarbos. Obs.: Para utilizar o formato Date foi considerado o ano 1983
(Date de publicacao do livro que referencia os dados).

bloco Fator que indica o bloco, para controle de variagdo, ao qual a observagdo pertence.

prod Valor da producdo de ruibarbo.

Source

Demétrio, C. G. B., Zocchi, S. S. (2011). Modelos de Regressao. Piracicaba: ESALQ. (Tabela 2.12
pag. 66-67)

Examples

data(DemetrioTb2.12)
library(lattice)

# Estatisticas descritivas
with(DemetrioTh2.12, tapply(prod, data, summary))

with(DemetrioTh2.12, {
mu <<- aggregate(prod, list(data), mean)
des <<- aggregate(prod, list(data), sd)
»

xyplot(prod ~ data, data = DemetrioTbh2.12,
type = c("p”, "r"), grid = TRUE,
panel = function(x, vy, ...) {
panel.points(x = mu$G - 0.5, y = mu$x, pch = 15, col = 1)
panel.arrows(x@ = mu$G - 0.5, y@ = mu$x - des$x,
x1 = mu$G - 0.5, y1 = mu$x + des$x,
code = 3, length = 0.05, angle = 90)
panel.xyplot(x, vy, ...)
1))
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DemetrioTh2.9 Dados Genericos para Regressao Simples

Description

Dados para exercicio analitico, com o objetivo de estimar os pardmetros de forma pontual e inter-
valar, realizar a ANOVA, entre outros.

Format
Um data. frame de 10 linhas e 2 colunas.
x Varidvel independente, sem interpretacdo.

y Varidvel dependente, sem interpretacao.

Source

Demétrio, C. G. B., Zocchi, S. S. (2011). Modelos de Regressdo. Piracicaba: ESALQ. (Tabela 2.9
pig. 64)

Examples

data(DemetrioTh2.9)
library(lattice)

xyplot(y ~ x, data = DemetrioTb2.9,

main = "x vs y",
xlab = "x",
ylab = ”y"’

type = c("p", "r"), col.line = 3)

model <- lm(y ~ x, data = DemetrioTb2.9)
summary (model)
anova(model)

DemetrioTbh3.5 Dados Genericos para Regressao Multipla

Description

Dados para exercicio de andlise via modelo de regressao linear miiltipla.
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Format
Um data. frame de 6 linhas e 3 colunas.
x1 Varidvel explicativa, sem interpretagao.

x2 Varidvel explicativa, sem interpretagao.

y Varidvel dependente, sem interpretacao.

Source

Demétrio, C. G. B., Zocchi, S. S. (2011). Modelos de Regressdo. Piracicaba: ESALQ. (Tabela 3.5
pag. 99)

References

Hoffman, R., Vieira, S. (1983). Andlise de Regressdo. Uma introducio a Econometria (2en ed.).
Sédo Paulo, SP: Ed. Hucitec.

Examples

data(DemetrioTh3.5)

pairs(~ x1 + x2 + y , data = DemetrioTh3.5,
main = "Dispersdo duas a duas”)

cor(DemetrioTh3.5)

DemetrioTh3.6 Dados Genericos para Regressao Multipla

Description

Dados para exercicio de andlise via modelo de regressao linear mdiltipla com trés varidveis explica-
tivas.

Format

Um data. frame de 14 linhas e 4 colunas.

x1 Varidvel explicativa, sem interpretagao.
x2 Varidvel explicativa, sem interpretagao.
x3 Varidvel explicativa, sem interpretagao.

y Varidvel dependente, sem interpretacao.
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Source
Demétrio, C. G. B., Zocchi, S. S. (2011). Modelos de Regressdo. Piracicaba: ESALQ. (Tabela 3.6
pag. 99)

References

Hoffman, R., Vieira, S. (1983). Andlise de Regressdao. Uma introducio a Econometria (2en ed.).
Sédo Paulo, SP: Ed. Hucitec.

Examples

data(DemetrioTh3.6)

pairs(~ x1 + x2 + x3 +y , data = DemetrioTh3.6,
main = "Dispersdo duas a duas”)

cor(DemetrioTh3.6)

DemetrioTbh4.2 Sobrevivencia de Ratos apos Envenenamento

Description

Os dados referem-se a tempos de sobrevivéncia de ratos apds envenenamento com 4 tipos de ve-
nenos e 3 diferentes tratamentos.

Format

Um data. frame de 48 linhas e 3 colunas.

tempo Tempo de sobrevivéncia.
tipo Tipo de veneno.

trat Tipo de tratamento aplicado (ndo descrito o que € o tratamento).

Source

Demétrio, C. G. B., Zocchi, S. S. (2011). Modelos de Regressao. Piracicaba: ESALQ. (Tabela 4.2
pag. 132)
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Examples

data(DemetrioTb4.2)
xtabs(~tipo + trat, data = DemetrioTbh4.2)

group <- with(DemetrioTb4.2, paste@(tipo, "-", trat))
boxplot(tempo ~ group, data = DemetrioTb4.2)

DemetrioTb4.5 Dados Simulados para Regressao Linear Simples e Polinomial

Description

Dados simulados para exercicio de ajuste de modelos de regressdo linear simples e polinomial. Sdo
simulados, para uma mesma covaridvel (x), quatro diferentes varidveis de interesse (y).

Format

Um data. frame de 9 linhas e 5 colunas.

x Varidvel explicativa, sem interpretacao.

y1 Variavel dependente, sem interpretacao.
y2 Variavel dependente, sem interpretagao.
y3 Variavel dependente, sem interpretacao.

y4 Varidvel dependente, sem interpretagdo.

Source

Demétrio, C. G. B., Zocchi, S. S. (2011). Modelos de Regressdo. Piracicaba: ESALQ. (Tabela 4.5
pag. 137)

Examples

data(DemetrioTb4.5)

# Relacdo da covariavel com cada uma das variaveis resposta
par(mfrow = c(1, ncol(DemetrioTh4.5) - 1))
for (i in 2:ncol(DemetrioTb4.5)) {
plot(DemetrioTb4.5[, c(1, i)1)
lines(lowess(DemetrioTb4.5[, c(1, i)]1), col = 2)
3

# Grafico de dispersdo por pares, apresenta também a relagdo entre as
# variaveis resposta
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pairs(~ x + yl + y2 + y3 + y4 |, data = DemetrioTbh4.5,

main = "Dispersdo duas a duas")
DemetrioTh5.1 Resposta da Cultura de Milho ao Fosfato
Description

Dados referentes a um estudo sobre a resposta da cultura do milho em fun¢do da quantidade de
fosfato, porcentagem de saturacdo de bases e silica em solos dcidos.

Neste estudo a varidvel resposta, que estd em porcentagem, foi medida como a diferenca entre as
producdes que receberam fosfato e as que ndo receberam, dividida pelas producdes das parcelas
que receberam fosfato, e multiplicado por 100. Considerando-se esses dados, foi obtida a varidvel
produtividade das parcelas que receberam fosfato, dada por Y7 = X7 (1 + WYO).

Format

Um data. frame de 14 linhas e 4 colunas.

resp Resposta da cultura do milho ao fosfato, medida em porcentagem.
prod Produtividade na testemunha, medida em libra por acre (Ib/acre).
sat Porcentagem de saturacdo de bases.

silica Silica (pH do solo).

Source

Demétrio, C. G. B., Zocchi, S. S. (2011). Modelos de Regressao. Piracicaba: ESALQ. (Tabela 5.1
pég. 157; Exercicio 5.4.7 pag. 161; Exercicio 5.4.7 pag. 167)

Examples

data(DemetrioTh5.1)

pairs(~ resp + prod + sat + silica , data = DemetrioTb5.1,
main = "Dispersdo duas a duas")
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DemetrioTh7.1 Producao de Milho por Adubo

Description

Os dados referem-se a produgdes de milho, em kg/parcela, de um experimento casualizado em
blocos de adubagdo com diferentes doses de P>Os.

Format
Um data. frame de 20 linhas e 3 colunas.

dose Dose de P,Os.
bloco Bloco ao qual a observacao pertence, para controle local de variagao.
sat Valor da producdo de milho, medido em kg/parcela.
Source
Demétrio, C. G. B., Zocchi, S. S. (2011). Modelos de Regressdo. Piracicaba: ESALQ. (Tabela 7.1
pag. 195)

Examples

data(DemetrioTh7.1)

library(lattice)
xyplot(producao ~ dose, groups = bloco, data = DemetrioTbh7.1,
xlab = "Dose"”, ylab = "Producdo”)

DiasEgl0.1 Substancias Aleloaticas no Percentual de Germinacao de Sementes

Description

Experimento em delineamento inteiramente casualizado onde foram avaliados os percentuais de
germinacdo de sementes de 2 cultivares, submetidas a 5 tratamentos com substancias alelopéticas,
sob esquema fatorial 2 x 5 com 4 repeti¢des.

Format
Um data. frame com 40 observacdes e 4 varidveis, em que

cut Fator de 2 niveis qualitativos, que representa a cultivar.
trat Fator de 5 niveis qualitativos, que representa tratamento com substincia alelopdtica.
rept Inteiro que identifica as repetigdes.

pg Percentual de germinacdo das sementes.
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Source

Dias, L. A. S., Barros, W. S. (2009). Biometria Experimental. Vicosa, MG: UFV. (Exemplo 10.1,
pag. 269)

Examples

library(lattice)

data(DiasEg10.1)
str(DiasEgl10.1)

xtabs(~cult + trat, data = DiasEgl@.1)

xyplot(pg ~ trat, groups = cult, data = DiasEgle.1,
type = c("p”, "a"),
auto.key = list(title = "Cultivares”, cex.title = 1.1,
columns = 2),
xlab = "Tratamentos com substédncias alelopaticas”,
ylab = "Percentual de germinagdo”)

DiasEgl10.2 Percentual de Germinacao

Description

Experimento em delineamento inteiramente casualizado onde sdo avaliados os percentuais de ger-
minacdo de sementes de 2 cultivares, submetidas a 6 tempos de condicionamento osmético, em um
ensaio de parcela subdividida com 4 repeti¢des.

Format

Um data. frame com 48 observagdes e 4 varidveis, em que

cult Fator categérico que representa as cultivares.

tempo Fator categérico que representa os tempos de condicionamento. Como ndo € conhecida a
escala real do tempo (horas, dias, etc), optou-se por manter como fator categdrico. O tempo é
o fator da subparcela.

rept Inteiro que identifica as repeti¢des.

pg Percentual de germinagdo das sementes.

Source

Dias, L. A. S., Barros, W. S. (2009). Biometria Experimental. Vicosa, MG: UFV. (Exemplo 10.2,
pag. 286)



DiasEgl1.1 123

Examples

library(lattice)

data(DiasEg10.2)
str(DiasEg10.2)

xtabs(~cult + tempo, data = DiasEgl@.2)

xyplot(pg ~ tempo, groups = cult, data = DiasEgl®@.2,
type = c("p"”, "a"), jitter.x = TRUE,
auto.key = list(title = "Cultivares”, cex.title = 1.1,
columns = 2),

xlab = "Tempo de condicionamento osmético”,
ylab = "Percentagem de germinacdo")
DiasEgl11.1 Grupo de Experimentos com Cultivares de Feijao
Description

Resultados de experimentos em 3 sitios, em delineamento de blocos casualizados, que avaliaram a
producdo de 6 cultivares de feijao.
Format
Um data. frame com 54 observagdes e 4 varidveis, em que
cult Fator categérico que representa as cultivares de feijdo.
sitio Fator categérico que representa os sitios onde os experimento foram instalados.

bloc Fator categdrico que identifica os blocos dentro dos experimentos.

prod Produgdo de graos (ton/ha).

Source

Dias, L. A. S., Barros, W. S. (2009). Biometria Experimental. Vicosa, MG: UFV. (Exemplo 11.1,
pag. 305)

Examples

library(lattice)

data(DiasEg11.1)
str(DiasEgl1.1)
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ftable(xtabs(~sitio + bloc + cult, data = DiaskEgl1.1))

xyplot(prod ~ cult | sitio, groups = bloc, data = DiasEgll.1,
type = c("p”, "a"), as.table = TRUE,
xlab = "Cultivares”,
ylab = "Producdo (ton/ha)",
auto.key = list(title = "Blocos”, cex.title = 1.1
columns = 3),
strip = strip.custom(var.name = "Sitio”,
strip.names = TRUE))

’

DiasEg3.2 Producao de frutos em cacaueiro

Description

Amostra aleatéria do nimero de frutos produzidos por plantas cacaueiro.

Format

Vetor com 43 observagdes que sdo o nimero de frutos produzidos por plantas de cacaueiro.

Source

Dias, L. A. S., Barros, W. S. (2009). Biometria Experimental. Vigosa, MG: UFV.

Examples

stem(DiasEg3.2)

hist(DiasEg3.2)
rug(DiasEg3.2)

plot(density(DiasEg3.2))
rug(DiasEg3.2)

boxplot(DiasEg3.2)
rug(DiasEg3.2, side = 2)
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DiasEg3.6 Alturas de plantas de milho

Description

Amostras aleatéria da alturas de plantas de milho.

Format

Vetor com 100 observacgdes da altura (cm).

Source

Dias, L. A. S., Barros, W. S. (2009). Biometria Experimental. Vigosa, MG: UFV.

Examples

stem(DiasEg3.6)

boxplot(DiasEg3.6)
rug(DiasEg3.6, side = 2)

hist(DiasEg3.6)
rug(DiasEg3.6)

plot(density(DiasEg3.6))
rug(DiasEg3.6)

plot(ecdf(DiasEg3.6))
rug(DiasEg3.6)

DiasEg5.1 Numero de Ovos Eclodidos de Nematoides Apos Aplicacao de Nemati-
cidas Naturais

Description

Resultados de um experimento em delineamento inteiramente casualizado que avaliou o efeito de 5
nematicidas naturais na eclosio de ovos de nematoides.

Format
Um data. frame com 20 observagdes e 3 varidveis, em que

nemat Fator categérico que identifica os nematicidas.
rept Inteiro que representa as repeti¢oes.

ovos Numero de ovos eclodidos.
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Source

Dias, L. A. S., Barros, W. S. (2009). Biometria Experimental. Vigosa, MG: UFV. (Exemplo 5.1,
pag. 130)

Examples

library(lattice)

data(DiaskEg5.1)
str(DiasEg5.1)

unstack(DiasEg5.1, ovos ~ nemat)

xyplot(ovos ~ reorder(nemat, ovos), data = DiasEg5.1,
type = c("p", "a"),

xlab = "Nematicidas”,
ylab = "Nimero de ovos eclodidos”)
DiasEgh.3 Produtividade de Cultivares de Milho
Description

Resultados de um experimento em delineamento inteiramente casualizado que mediu a produtivi-
dade de cultivares de milho.

Format

Um data. frame com 15 observacdes e 3 varidveis, em que

cult Fator categdrico que representa as cultivares de milho.
rept Inteiro que indica as repeti¢des das cultivares.

prod Produtividade de graos (toneladas por hectare).

Source

Dias, L. A. S., Barros, W. S. (2009). Biometria Experimental. Vicosa, MG: UFV. (Exercicio 9, Cap.
11, pag. 321)

Examples

library(lattice)

data(DiasEg5.3)
str(DiasEg5.3)
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unstack(DiasEg5.3, prod ~ cult)

xyplot(prod ~ reorder(cult, prod), data = DiasEg5.3,
type = c("p”, "a"), jitter.x = TRUE,
xlab = "Cultivares de milho",
yalb = "Produtividade de grdos (ton/ha)")

DiasEgb6.1 Ganhos de Producao de Arroz nos Ciclos de Selecao

Description

Amostra com 6 pares de observagdes representanto os ciclos de selecdo e ganhos percentuais de
producdo correspondentes em arroz.

Format

Um data. frame com 6 observacdes e 2 varidveis, em que

ciclos Fator de 6 niveis quantitativos que sdo os ciclos de producdo.

prod percentuais de ganhos de producao.

Source

Dias, L. A. S., Barros, W. S. (2009). Biometria Experimental. Vigosa, MG: UFV. (Exemplo 6.1,
pag. 157)

Examples

library(lattice)

data(DiasEg6.1)

str(DiasEg6.1)

xyplot(prod ~ ciclos, data = DiasEg6.1, type = c("p”, "r"),
xlab = "Ciclos de producgao”,
ylab = "Percentuais de ganhos de producdo”)
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DiasEg6.2 Adubacao NPK na Producao de Feijao

Description

Experimento instalado em delineamento de blocos casualizados para estudar o efeito da adubacio
NPK na produtividade do feijoeiro.

Format

Um data. frame com 20 observagdes e 3 varidveis, em que

npk Fator métrico que sio as doses de NPK (kg ha=!).
bloco Fator cetegérico que sdo os blocos do experimento.

prod Produtividade de grios de feijdo (kg parcela™!).

Source

Dias, L. A. S., Barros, W. S. (2009). Biometria Experimental. Vigosa, MG: UFV. (Exemplo 6.2,
pag. 164)

Examples

library(lattice)

data(DiasEg6.2)
str(DiasEg6.2)

names(DiasEg6.2)[2] <- "bloc”

xyplot(prod ~ npk, data = DiasEg6.2,
groups = bloc, type = "b",
xlab = expression("”Dose de NPK"~(kg~ha*{-1})),
ylab = expression("Produtividade de graos"”~(kg~parcela*{-1})),
auto.key = list(title = "Bloco”, cex.title = 1.1,
columns = 4))
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DiasEg6.3 Numero Total de Frutos Colhidos e Sadios em Clones de Cacaueiro

Description
Foram avaliados 7 clones de cacaueiros a fim determinar a correlacdo entre o nimero de frutos
sadios e nimero de frutos colhidos.
Format
Um data. frame com 7 observacdes e 3 varidveis, em que
clones Fator de 7 niveis qualitativos ordinais.

ntfc Numero total de frutos colhidos.

ntfs Numero total de frutos sadios.

Source

Dias, L. A. S., Barros, W. S. (2009). Biometria Experimental. Vigosa, MG: UFV. (Exemplo 6.3,
pag. 173)

Examples

library(lattice)

data(DiasEg6.3)
str(DiasEg6.3)

xyplot(ntfs ~ ntfc, data = DiasEg6.3, type = c("p”, "r"),

ylab = "Numero de frutos sadios ",
xlab = "NUmero de frutos colhidos")
DiasEg7.1 Luz e Agua na Producao de Tomateiros
Description

Resultados de um experimento que avaliou o efeito da quantidade de luz e de dgua na producdo de
tomateiros.
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Format

Um data. frame com 18 observacdes e 3 varidveis, em que

luz Fator métrico que identifica, em escala codificada, a quantidade de luz aplicada.
agua Fator métrico que identifica, em escala codificada, a quantidade de dgua aplicada.

prod Producdo de tomateiros.

Source

Dias, L. A. S., Barros, W. S. (2009). Biometria Experimental. Vigosa, MG: UFV. (Exemplo 7.1,
pag. 187)

Examples

library(lattice)

data(DiasEg7.1)
str(DiasEg7.1)

xtabs(~luz + agua, data = DiasEg7.1)

xyplot(prod ~ luz, groups = agua, data = DiasEg7.1,
type = c("p”, "a"), jitter.x = TRUE,
xlab = "Niveis de luz (codificados)”,
ylab = "Producdo de tomateiros”,
auto.key = list(title = "Agua (codificado)”,
cex.title = 1.1, columns = 2))

DiasEg9.1 Teor Proteico de Cultivares de Feijoeiro e Soja

Description
Em um ensaio em delineamento inteiramente casualizado foi avaliado o teor proteico de 10 culti-
vares de feijoeiro e 1 de soja com 3 repetigdes.
Format
Um data. frame com 33 observagdes e 3 varidveis, em que
cult Fator de 9 niveis qualitativos que representa cada um dos cultivares.

rept Inteiro que identifica as repeti¢des.

teor Teor proteico (%).
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Source

Dias, L. A. S., Barros, W. S. (2009). Biometria Experimental. Vicosa, MG: UFV. (Exemplo 9.1,
pig. 222)

Examples

library(lattice)

data(DiasEg9.1)
str(DiasEg9.1)

xyplot(teor ~ reorder(cult, teor), data = DiasEg9.1,
xlab = "Cultivares”, ylab = "Teor proteico (%)",
scales = list(x = list(rot = 90)))

DiasEg9.2 Producao de Cacau

Description
Dados de producao de cacau imido (kg/planta) obtidos de seis progénies formadas por 3 plantas
cada e amostradas em 3 bacias hidrograficas da Amazonia. Este é um exemplo de classificacdo
hirerarquica de fatores decorrente do processo de amostragem em multinivel.

Format
Um data. frame com 54 observagdes e 4 varidveis, em que
bacia Fator categdrico que representa as bacias onde foram feitas as amostras.
prog Fator categdrico que identifica as progénies obtidas em cada uma das bacias.

plant Inteiro que identifica as plantas de cada progénie.

prod Producdo de cacau timido (kg planta™1).

Source

Dias, L. A. S., Barros, W. S. (2009). Biometria Experimental. Vigosa, MG: UFV. (Exemplo 9.2,
pag. 231)

Examples

library(lattice)

data(DiasEg9.2)
str(DiasEg9.2)
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xtabs(~bacia + prog, data = DiasEg9.2)

xyplot(prod ~ prog | bacia,

data = DiasEg9.2, as.table = TRUE,
xlab = "Progénies”,
ylab = "Producdo de cacau uUmido (kg/planta)”,
strip = strip.custom(strip.names = TRUE, var.name = "Bacia"))
DiasEg9.4 Producao de Cultivares de Cacau
Description

Dados de producdo de cacau de 5 cultivares em um experimento em delineamento quadrado latino
5 x 5.

Format
Um data. frame com 2 observacdes e 4 varidveis, em que
linha Fator categérico que representa o controle local nas linhas do quadrado latino.
colun Fator categdrico que representa o controle local nas colunas do quadrado latino.

cult Fator categdrico que sao as cultivares de cacau avaliadas.

nfs Producao de frutos sadios de cacau.

Source
Dias, L. A. S., Barros, W. S. (2009). Biometria Experimental. Vicosa, MG: UFV. (Exemplo 9.4,
pag.247)

Examples

library(lattice)

data(DiasEg9.4)
str(DiasEg9.4)

xtabs(~linha + colun, data = DiasEg9.4)
xtabs(~cult, data = DiasEg9.4)

reshape: :cast(data = DiasEg9.4,
formula = linha ~ colun, value = "cult")

xyplot(prod ~ reorder(cult, prod),
type = C(”p”, Ilall),
data = DiasEg9.4,
xlab = "Cultivares”,
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ylab = "Producdo de frutos de cacau”)

DiasEx10.4.10 Massa fresca de Capim Elefante

Description

Dados refentes a produgdo de 3 clones de capim elefante em funcao da época de corte do capim. O
experimento foi instalado em delineamento inteiramente casualizado.

Format

Um data. frame com 72 observagdes e 4 varidveis, em que

clon Fator categérico que representa os clones de capim elefante.

cort Fator categdrico que representa as épocas de corte do capim, sendo que A - sem corte, B -
corte em 10 se setembro, C - corte em 30 de novembro e D - corte em 1 de novembro.

blocos Fator categdrico que identifica os blocos do experimento.

tms Producgdo de massa fresca de capim elefante (t/ha).

Source

Dias, L. A. S., Barros, W. S. (2009). Biometria Experimental. Vigosa, MG: UFV. (Exercicio 10,
Cap. 10, pag. 296)

Examples

library(lattice)

data(DiasEx10.4.10)
str(DiasEx10.4.10)

xtabs(~cort + clon, data = DiasEx10.4.10)

xyplot(mfce ~ cort, groups = clon, data = DiasEx10.4.10,
type = c("p”, "a"),
xlab = "Corte”,
ylab = "Massa fresca de capim elefante (ton/ha)”,
auto.key = list(title = "Clones”, cex.title = 1.1,

columns = 3))
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DiasEx10.4.6 Ensaio de Competicao de Batata Doce

Description
Ensaio de competi¢do de batata doce, instalado em delineamento de blocos casualizados com 3
repeticdes e sob esquema fatorial 3 x 4, onde foram avaliados 3 tipos de solos e 4 niveis de
adubagdo.

Format
Um data. frame com 12 observagdes e 3 varidveis, em que
solo Fator categdrico que representa os tipos de solo.

adub Fator categérico que representa os niveis de adubacio.

prod Produtividade.

Details
Nio foram exibidos todos os dados, pois dos 4 x 3 x 3 = 36 dados previstos, apenas 12 estdo
disponiveis. Julga-se que seja a média.

Source
Dias, L. A. S., Barros, W. S. (2009). Biometria Experimental. Vigosa, MG: UFV. (Exercicio 10.4,
Cap. 10, pag. 294)

Examples

library(lattice)

data(DiasEx10.4.6)
str(DiasEx10.4.6)

a <- reshape::cast(data = DiasEx10.4.6, solo ~ adub, value = "prod")
addmargins(as.matrix(al, -1]1))

xtabs(~solo + adub, data = DiasEx10.4.6)

xyplot(prod ~ adub, groups = solo,
data = DiasEx10.4.6,

type = "o”,
xlab = "Adubagdo”, ylab = "Produgdo")
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DiasEx10.4.7 Adubacao NPK na Cultura do Cafeeiro

Description

Em um experimento em delineamento inteiramente casualizado foi estudado efeito da adubacio
NPK na produgdo da do cafeeiro por meio de um experimento fatorial 22 com 6 repeticdes.

Format

Um data. frame com 48 observacdes e 3 varidveis, em que

N Inteiro que indica o nivel do fator nitrogénio: O - nivel baixo, 1 - nivel alto.
P Inteiro que indica o nivel do fator fésforo: O - nivel baixo, 1 - nivel alto.

K Inteiro que indica o nivel do fator potdssio: O - nivel baixo, 1 - nivel alto.
rept Inteiro que indica as repeticdes das celas experimentais.

prod Produgdo de café, em kg por parcela de 90 m? (30 covas de espagamento 3 x 1).

Source

Dias, L. A. S., Barros, W. S. (2009). Biometria Experimental. Vicosa, MG: UFV. (Exercicio 7, Cap.
10, pag. 295)

Examples

library(lattice)

data(DiasEx10.4.7)
str(DiasEx10.4.7)

ftable(xtabs(~N + P + K, data = DiasEx10.4.7))

xyplot(prod ~ factor(N) | factor(P), groups = K, data = DiasEx10.4.7,
type = c("p", "a"),
xlab = "Nitrogénio”, ylab = "Produgdo (kg/parcela)”,
auto.key = list(title = "Potassio”, cex.title = 1.1,
columns = 2),
strip = strip.custom(strip.name = TRUE,

var.name = "Fosforo”))
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DiasEx10.4.8 Teores de Materia Seca de Gramineas em Funcao da Calagem

Description

Em um ensaio em delineamento de blocos casualizados foi analisado o efeito de doses de calcario
no teor de matéria seca de gramineas forrageiras. Foi utilizado esquema fatorial 3 x 4, sendo 3
graminias (A, B e C) e 4 doses de calagem (0, 1, 2 e 4 t/ha), os teores de matéria seca (t/ha).

Format

Um data. frame com 36 observagdes e 4 varidveis, em que

calc Fator métrico que representa das doses de calcdrio aplicadas (t/ha).
gram Fator categérico que representa as gramineas forrageiras cultivadas.
bloc Fator categdrico que representa os blocos do experimento.

tms Teor de matéria seca (t/ha).

Source

Dias, L. A. S., Barros, W. S. (2009). Biometria Experimental. Vigosa, MG: UFV. (Exercicio 8, Cap.
10, pag. 295)

Examples

library(lattice)

data(DiasEx10.4.8)
str(DiasEx10.4.8)

xtabs(~gram + calc, data = DiasEx10.4.8)

xyplot(tms ~ calc, groups = gram, data = DiasEx10.4.8,
type = c("p"”, "a"), jitter.x = TRUE,
xlab = "Calagem (ton/ha)”,
ylab = "Teor de matéria seca (ton/ha)”,
auto.key = list(title = "Graminea”, cex.title = 1.1,
columns = 3))
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DiasEx11.7.8 Competicao de Genotipos de Alho

Description
Resultados de um grupo de experimento de competia¢do de gendtipos de alho. Os valores disponiveis
sdo as médias dos gendtipos em cada experimento.

Format

Um data. frame com 16 observagdes e 3 varidveis, em que

geno Fator categérico que representa os genétipos de alho.
exper Fator categérico que representa os experimentos.

prod Producio de bulbos de alho.

Source

Dias, L. A. S., Barros, W. S. (2009). Biometria Experimental. Vicosa, MG: UFV. (Exercicio 8, Cap.
11, pag. 321

Examples

library(lattice)

data(DiasEx11.7.8)
str(DiasEx11.7.8)

xtabs(~geno + exper, data = DiasEx11.7.8)

# Totais.
with(DiasEx11.7.8,
addmargins(tapply(prod,
list(geno = geno, exper = exper),
FUN = sum)))

xyplot(prod ~ geno, groups = exper, data = DiasEx11.7.8,
type = c("p", "a"),

xlab = "Gendtipos”,
ylab = "Producéo”,
auto.key = list(title = "Experimentos”, cex.title = 1.1,

columns = 4))
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DiasEx11.7.9 Ensaios de Competicao de Cultivares de Milho

Description

Resultados de ensaio de competi¢do de cultivares de milho em diferentes locais onde foi avaliada a
produgdo em graos.

Format

Um data. frame com 90 observagdes e 4 varidveis, em que

local Fator categérico que representa os locais de instalagdo do experimento.
cult Fator categdrico que representa as cultivares de milho.
rept Inteiro que representa as repeticdes das cultivares em cada experimento.

prod Producdo de graos de milho.

Source

Dias, L. A. S., Barros, W. S. (2009). Biometria Experimental. Vicosa, MG: UFV. (Exercicio 9, Cap.
11, pag. 321)

Examples

library(lattice)

data(DiasEx11.7.9)
str(DiasEx11.7.9)

with(DiasEx11.7.9,
tapply(prod,
list(cult = cult, rept = rept, local = local),
FUN = sum))

xyplot(prod ~ cult | local, data = DiasEx11.7.9,
type = c("p”, "a"), as.table = TRUE,
xlab = "Cultivares”, ylab = "Produgdo de graos”,
strip = strip.custom(strip.names = TRUE, var.name = "Local”))
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DiasEx3.6.7 Percentual de Germinacao de Lotes de Sementes de Tomate

Description
Percentuais de germinacdo de 2 lotes de sementes de tomate com S repeticdes com 100 sementes
em cada repeticao.

Format
Um data. frame com 2 observacdes e 1 varidvel, em que

lote Fator categérico de dois niveis que indica os lotes de semente.

pgerm Percentual de germinacao das sementes.

Source

Dias, L. A. S., Barros, W. S. (2009). Biometria Experimental. Vicosa, MG: UFV. (Exercicio 7, Cap.
7.6, pag.102)

Examples

library(lattice)

data(DiasEx3.6.7)
str(DiasEx3.6.7)

xyplot(pgerm ~ lote,
data = DiasEx3.6.7 ,
xlab = "Lote",
ylab = "Percentual germinacdo”)

DiasEx6.5.1 Peso em Funcao das Idades em Codornas

Description

Dados referentes ao peso em funcdo da idade de codornas.

Format

Um data. frame com 10 observagdes e 2 varidveis, em que

idade Idade do animal, em semanas.

peso Peso do animal (g).
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Source

Dias, L. A. S., Barros, W. S. (2009). Biometria Experimental. Vicosa, MG: UFV. (Exercicio 1, Cap.
6, pag. 179)

Examples

library(lattice)

data(DiasEx6.5.1)
str(DiasEx6.5.1)

xyplot(peso ~ idade, data = DiasEx6.5.1, type = c("p"”, "r"),
ylab = "Peso (g)", xlab = "Idade (semanas)")

DiasEx6.5.10 Correlacao entre Producao e Diametro

Description

Dados referentes a 8 pares de valores de producdo (gramas) e didmetro (cm).

Format
Um data. frame com 8 observacgdes e 3 varidveis, em que
prod Producdo em gramas.

diam Didmetro em centimetros.

Source

Dias, L. A. S., Barros, W. S. (2009). Biometria Experimental. Vigosa, MG: UFV. (Exercicio 10,
Cap. 7, pag. 181)

Examples

library(lattice)

data(DiasEx6.5.10)
str(DiasEx6.5.10)

xyplot(prod ~ diam, data = DiasEx6.5.10, type = c("p", "r"),
xlab = "Produgdo (gramas)”, ylab = "Didmetro (cm)")
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DiasEx6.5.9 Correlacao entre Temperatura e Massa

Description

Dados de 11 pares de valores de temperatura e massa.

Format

Um data. frame com 11 observagdes e 3 varidveis, em que

temp Temperatura.

massa Massa em gramas.

Source

Dias, L. A. S., Barros, W. S. (2009). Biometria Experimental. Vicosa, MG: UFV. (Exercicio 9, Cap.
6, pag. 181)

library(lattice)
data(DiasEx6.5.9) str(DiasEx6.5.9)

xyplot(massa ~ temp, data = DiasEx6.5.9, type = c("p", "r'"), ylab = "Massa (g)", xlab = "Temper-
atura")

DiasEx9.6.10 Ensaio de Competicao de Cultivares de Cafe

Description

Experimento de competi¢do de cultivares de café instalado em delineamento quadrado latino.

Format

Um data. frame com 25 observagdes e 4 varidveis, em que

linha Fator categérico que faz o controle local nas linhas do quadrado latino.
colun Fator categdrico que faz o controle local nas colunas do quadrado latino.
cult Fator categdrico que sdo as cultivares de café.

prod Produtividade em sacas beneficiadas.

Source

Dias, L. A. S., Barros, W. S. (2009). Biometria Experimental. Vigosa, MG: UFV. (Exercicio 10,
Cap. 9, pag. 261)



142 DiasEx9.6.4

Examples

library(lattice)

data(DiasEx9.6.10)
str(DiasEx9.6.10)

xtabs(~linha + colun, data = DiasEx9.6.10)
xtabs(~cult, data = DiasEx9.6.10)

reshape: :cast(data = DiasEx9.6.10,
formula = linha ~ colun, value = "cult")

xyplot(prod ~ reorder(cult, prod), data = DiasEx9.6.10,

xlab = "Cultivares de café”,
ylab = "Produtividade (sacas beneficiadas)")
DiasEx9.6.4 Producao de Frutos de Variedades de Manga
Description

Experimento instalado em delineamento inteiramente casualizado, onde foram estudadas 5 var-
iedades de manga com cada parcela constituida de 3 arvores. Cada variedade teve 6 repeti¢des. Foi
avaliada a producdo de frutos por parcela.

Format
Um data. frame com 30 observagdes e 3 varidveis, em que
varied Fator categérico que representa as variedades de manga.

rept Inteiro que identifica as repeti¢des.

frut Total de frutos por parcela, sendo que uma parcela tem 3 plantas.

Source

Dias, L. A. S., Barros, W. S. (2009). Biometria Experimental. Vigosa, MG: UFV. (Exercicio 4, Cap.
9, pag. 260)

Examples

library(lattice)

data(DiasEx9.6.4)
str(DiasEx9.6.4)
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xtabs(~varied, data = DiasEx9.6.4)
unstack(DiasEx9.6.4, frut ~ varied)

xyplot(frut ~ reorder(varied, frut), data = DiasEx9.6.4,
xlab = "Variedades de manga",
ylab = "Numero de frutos por parcela")

DiasEx9.6.6 Teores de Solidos Soluveis Totais da Poupa de Frutos

Description

Experimento em delineamento inteiramente casualizado, com 5 repeti¢des e 4 cultivares de to-
mateiro onde os totais de sdlidos soliveis na poupa dos frutos foram avaliados.

Format

Um data. frame com 20 observagdes e 3 varidveis, em que

cult Fator categérico que representa as cultivares de tomateiro.
rept Inteiro que representa as repeti¢des.

tssp Teor de sélidos soliveis da polpa do fruto.

Source

Dias, L. A. S., Barros, W. S. (2009). Biometria Experimental. Vicosa, MG: UFV. (Exercicio 6, Cap.
9, pag. 260)

Examples

library(lattice)

data(DiasEx9.6.6)
str(DiasEx9.6.6)

xtabs(~cult, data = DiasEx9.6.6)
unstack(DiasEx9.6.6, tssp ~ cult)

xyplot(tssp ~ reorder(cult, tssp),

type = c("p", "a"),
data = DiasEx9.6.6,
ylab = "Total de sdélidos soluveis na polpa do fruto”,

xlab = "Cultivares de tomateiro")
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DiasEx9.6.7 Producao de Porta-Enxertos em Mangueira

Description

Resultados de um experimento em delineamento de blocos casualizados que considerou a producio
de frutos na primeira colheita para difentes porta-enxertos de magueira sendo a copa a variedade
Imperial.

Format

Um data. frame com 24 observagdes e 3 varidveis, em que

penx Varidvel categérica que sdo os porta-enxertos de mangueira usados para a copa Imperial.
bloc Fator categérico que representa os blocos do experimento.

frutos Numero de frutos na primeira colheita.

Source
Dias, L. A. S., Barros, W. S. (2009). Biometria Experimental. Vicosa, MG: UFV. (Exercicio 7, Cap.
9, pag. 261)

Examples

library(lattice)

data(DiasEx9.6.7)
str(DiasEx9.6.7)

xtabs(~penx + bloc, data = DiasEx9.6.7)

xyplot(nfpc ~ reorder(penx, nfpc),
groups = bloc, data = DiasEx9.6.7,
xlab = "Porta-enxertos de mangueira”,
ylab = "Numero de frutos na primeira colheita”)

Dinorah Producao de Milho com Adubacao Organica com Cama de Frango




Dinorah 145

Description

Experimento instalado e conduzido por Walmes M. Zeviani, estudante do 4 ano de Agronomia
da UFGD na época, na Fazenda Dinorah em Jatei - MS na safra de inverno de 2006. No exper-
imento foram avaliadas doses de cama de frango como fonte de adubagfo organica na cultura do
milho. Trés fatores foram estudados: forma de aplicacdo da cama de frango, quantidade aplicada
e complementa¢do com adubacdo mineral (NPK). Os trés fatores combinados resultam em um ar-
ranjo fatorial incompleto devido a auséncia de uma cela experimental que ndo era de interesse. O
experimento foi instalado em blocos para controlar para o efeito da declividade do terreno.

Na figura acima tem-se a delimitag@o entre algumas parcelas (contorno linhas retas brancas com
vértices nas estacas).

Format

Um data. frame com 60 observagdes e 11 varidveis.

aplic Forma de aplicagio da cama de frango: incorporada ao solo com uma grade niveladora leve
e semi aberta ou a lango na superficie sem incorporagao.

npk Quantidade de adubo mineral (NPK, kg ha—') aplicado na linha quando feita a semeadura.

cama Quantidade aplicada de cama de frango (ton ha=!) como fonte organica de adubac?o.

bloco Identifica os blocos do experimento que foram utilizados para controlar principalmente a
declividade do terreno onde foram demarcadas as parcelas.

altes Altura das espigas (cm) em relagdo ao nivel do solo, obtida com a média da medida em 5
plantas ao acaso dentro da 4rea ttil da parcela.

altpl Altura das plantas (cm) em relacéio ao nivel do solo, obtida com a média da medida em 5
plantas ao acaso dentro da 4rea util da parcela.

maspl Massa fresca média de uma planta, obtida com a média da medida em 5 plantas ao acaso
dentro da drea util da parcela.
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mases Massa de espiga com casca (g), obtida com a média da medida de todas as espigas colhidas

na drea util da parcela.

masgr Massa de gridos por espiga (g), obtida ao debulhar a espiga pesar os grios, também corre-

sponde a média da medida de todas as espigas colhidas na drea ttil da parcela.

prod Producio de grios de milho (kg ha™!).
p10@ Peso de 100 graos (g).

Source

Arquivo pessoal de Walmes M. Zeviani.

Examples

library(lattice)
data(Dinorah)

xyplot(prod ~ cama | aplic, data = Dinorah,
groups = npk, type = c("p", "a"),
layout = c(NA, 1),
auto.key = list(title = expression(”"NPK"~(kg~ha*{-1})),
cex.title = 1, columns = 2),
strip = strip.custom(strip.names = TRUE, var.name = "Aplicagdo"),
xlab = expression(”Adubagdo com cama de frango”~(ton~ha*{-13})),
ylab = expression("Producdo milho"~(ka~ha*{-1})))

ftable(xtabs(~aplic + cama + npk, data = Dinorah))
library(reshape2)

din <- melt(data = Dinorah,
id.vars = names(Dinorah)[1:4],
measure.vars = names(Dinorah)[-(1:4)1,
value.name = "valor",
variable.name = "resp")

str(din)

xyplot(valor ~ cama | resp, data = din,
groups = interaction(aplic, npk, sep =" : "),
type = c("p”, "a"), as.table = TRUE,
auto.key = list(title = expression(
"Forma de aplicagdo : NPK"~(kg~ha*{-1})),
cex.title = 1, columns = 2),
scales = list(y = "free"),
xlab = expression(
"Adubacdo com cama de frango"~(ton~ha*{-1})),
ylab = "Valor observado")
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EpprechtTb2.1 Volumes em embalagens de leite

Description

Dados referentes aos volumes verificados de leite em 100 embalagens de 1000 ml.
Format
Um data. frame com 100 observacdes e 2 varidveis, em que

id Identifica¢do da embalagem.

X Volume de leite presente na embalagem (ml).

Source

Costa, A. F. B., Epprecht, E. K., Carpinetti, L. (2010). Controle Estatistico de Qualidade (2nd ed.).
Séo Paulo - SP: Editora Atlas. (pg 23).

Examples

data(EpprechtTh2.1)

hist(EpprechtTb2.1$x, xlab="Volume (ml)", ylab="Frequéncia”, main="")

EpprechtTb2.2 Volumes em embalagens de leite

Description
Dados referentes aos volumes verificados de leite em 100 embalagens de 1000 ml. Os dados foram
extraidos apds uma alteracdo da pressdo de operag@do, configurando uma causa especial de variagdo.
Format
Um data. frame com 100 observacdes e 2 varidveis, em que

id Identifica¢do da embalagem.

X Volume de leite na embalagem (ml).

Source

Costa, A. F. B., Epprecht, E. K., Carpinetti, L. (2010). Controle Estatistico de Qualidade (2nd ed.).
Séo Paulo - SP: Editora Atlas. (pg 26).
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Examples

data(EpprechtTbh2.2)

hist(EpprechtTb2.2%$x, xlab="Volume (ml)", ylab="Frequéncia”, main="")

EpprechtTb2.3 Volumes em embalagens de leite

Description

Dados referentes aos volumes de leite em 100 embalagens de 1000 ml. Os dados sdo extraidos de
um processo isento de causas especiais de variacdo.

Format
Um data. frame com 100 observacdes e 2 varidveis, em que

id Identificacdo da embalagem.

X Volume de leite presente na embalagem (ml).

Source

Costa, A. F. B., Epprecht, E. K., Carpinetti, L. (2010). Controle Estatistico de Qualidade (2nd ed.).
Séo Paulo - SP: Editora Atlas. (pg 35).

Examples

data(EpprechtTbh2.3)

hist(EpprechtTb2.3%$x, xlab="Volume (ml)", ylab="Frequéncia”, main="")

EpprechtTb5.2 Medidas de pecas em uma linha de producao

Description

Dados referentes as medidas de pecas de uma linha de producdo. O objetivo € analisar a repet-
itividade e a reprodutividade de um micrometro com leitura milesimal, usado na medi¢cdo de um
componente de um processo de usinagem. Trés operadores treinados mediram duas vezes cada uma
de 10 pecas. A sequéncia em que cada um dos operadores mede cada uma das pecas foi aleatorizada.
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Format
Um data. frame com 60 observacdes e 3 varidveis, em que

pc Identificacdo da peca.
op Fator que indica o operador que realizou a medi¢do da peca (de 1 a 3).

tam Tamanho da peca (um).

Source

Costa, A. F. B., Epprecht, E. K., Carpinetti, L. (2010). Controle Estatistico de Qualidade (2nd ed.).
Sao Paulo - SP: Editora Atlas. (pg 152).

Examples

data(EpprechtTb5.2)

boxplot(tam ~ op, data = EpprechtTb5.2,

xlab = "Operario”,

ylab = "Tamanho",

main = "Boxplots para os tamanhos das pecas aferidos pelos trés
operarios”,

col = c("#FOFFFF", "#FFDAB9", "#C1FFC1"))

EpprechtTb5.4 Capacidade de medicao de um relogio apalpador

Description

Dados utilizados para avaliar a capacidade de um relégio apalpador na medi¢@o do erro de batida
radial de um eixo retificado. Sao 20 pecas medidas por um mesmo operador, duas vezes cada.

Format

Um data. frame com 40 observagdes e 2 varidveis, em que

pc Identificacdo da peca.

tam Tamanho da peca (décimos de microns).

Source

Costa, A. F. B., Epprecht, E. K., Carpinetti, L. (2010). Controle Estatistico de Qualidade (2nd ed.).
Sao Paulo - SP: Editora Atlas. (pg 155).
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Examples

data(EpprechtTb5.4)

plot(tam ~ pc,data=EpprechtTb5.4,

ylab = "Tamanho"”,

xlab = "Peca”, xaxt = "n")
axis(1, 1:20)
abline(mean(EpprechtTb5.4%$tam), @, lty=2)

EpprechtTb5.5 Medidas de dureza de pecas de uma linha de producao

Description

Dados referentes a medidas de dureza de pecas, para avaliar a capacidade de medi¢do de um
durbmetro. Sao 10 pecas medidas trés vezes cada por um mesmo operador.

Format
Um data. frame com 30 observagdes e 2 varidveis, em que

pc Identificacdo da peca.

dur Dureza da peca.

Source

Costa, A. F. B, Epprecht, E. K., Carpinetti, L. (2010). Controle Estatistico de Qualidade (2nd ed.).
Sao Paulo - SP: Editora Atlas. (pg 155).

Examples

data(EpprechtTb5.5)

plot(tam~pc, data=EpprechtTb5.5,
ylab="Tamanho",
xlab="Pega", xaxt="n")
axis(1, 1:10)
abline(mean(EpprechtTb5.5%tam), @, 1lty=2)
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EpprechtTb5.6 Avaliacao das leituras de um micrometro

Description

Dados referentes as leituras de um micrémetro usado para medir pecas com dimensdo nominal de
20 mm, utilizando um bloco padrio de dimensao 20 mm como referéncia. O bloco foi medido dez
vezes por um mesmo operador.

Format

Um data. frame com 10 observagdes e 2 varidveis, em que

med Identificador de medi¢do da peca.

leit Leitura do micrdmetro (mm).

Source

Costa, A. F. B, Epprecht, E. K., Carpinetti, L. (2010). Controle Estatistico de Qualidade (2nd ed.).
Sao Paulo - SP: Editora Atlas. (pg 156).

Examples

data(EpprechtTb5.6)

boxplot (EpprechtTh5.6%1eit,
col="#FOFFFF",
ylab="Leitura",
main="Leituras do micrémetro"”)
grid(nx=NA, ny=NULL, col='grey')

EpprechtTb5.9 Medidas de pecas de uma linha de producao

Description

Ap6s a aquisi¢do de um equipamento de medicdo mais sofisticado que o anterior, foi realizado um
estudo de repetitividade e reprodutividade do processo de medida com o novo equipamento. Cada
peca foi medida trés vezes por cada um de dois operadores.
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Format

Um data. frame com 60 observagdes e 3 varidveis, em que

pc Identificacdo da peca.

op Fator que indica o operador que realizou a medicao da peca (1 = primeiro operador, 2 = segundo
operador).

tam Tamanho da peca.

Source

Costa, A. F. B., Epprecht, E. K., Carpinetti, L. (2010). Controle Estatistico de Qualidade (2nd ed.).
Sao Paulo - SP: Editora Atlas. (pg 157).

Examples

data(EpprechtTb5.9)
EpprechtTb5.9%0p <- as.factor(EpprechtTbh5.9%0p)

boxplot (tam~op, data=EpprechtTb5.9,
xlab="0perador",
ylab="Tamanho",
main="Boxplot dos tamanhos das pecas medidas pelos dois operadores”,
col=c("#FQFFFF", "#FFDAB9"))
grid(nx=NA, ny=NULL, col="grey")

EpprechtTbh6.10 Concentracao de um Processo Quimico

Description

Dados referentes a concentragdo de um processo quimico registrada a cada 3 minutos.
Format

Um data. frame com 100 observacdes e 1 varidvel, em que

conc Concentracdo registrada na amostra.

Source

Costa, A. F. B., Epprecht, E. K., Carpinetti, L. (2010). Controle Estatistico de Qualidade (2nd ed.).
Sao Paulo - SP: Editora Atlas. (pg 182).
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Examples
data(EpprechtTb6.10)

library(qcc)

gcc(EpprechtTb6.10%conc, type="xbar.one”, nsigmas=3,

xlab=" ", ylab="Concentracdo”, title=" ")
EpprechtTbh6.12 Peso de um Produto
Description

Trinta observagdes registradas referentes aos pesos de um produto.

Format

Um data. frame com 30 observagdes e 1 varidvel, em que

peso Peso do produto.

Source

Costa, A. F. B., Epprecht, E. K., Carpinetti, L. (2010). Controle Estatistico de Qualidade (2nd ed.).
Sao Paulo - SP: Editora Atlas. (pg 184).

Examples

data(EpprechtTb6.12)

library(qcc)

—_n

qgcc(EpprechtTb6.12$peso, type="xbar.one", nsigmas=3,
xlab=" ", ylab="Peso”, title=" ")
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EpprechtTb6. 4 Temperatura do Banho Quimico

Description
A cada 30 minutos registram-se trés temperaturas do banho, espacadas de 3 minutos. Exemplo: na
primeira amostra efetua-se uma medida as 8h00, outra as 8h03 e outra as 8h06. Na segunda amostra
sdo registradas as temperaturas nos horarios 8h30, 8h33 e 8h36, e assim por diante.

Format
Um data. frame com 60 observagdes e 2 varidveis, em que
amostra Identificacdo da amostra.

temp Temperaturas registradas.

Source

Costa, A. F. B, Epprecht, E. K., Carpinetti, L. (2010). Controle Estatistico de Qualidade (2nd ed.).
Sao Paulo - SP: Editora Atlas. (pg 167).

Examples

data(EpprechtTb6.4)
library(qcc)
obj <- qgcc.groups(EpprechtTb6.4$temp, EpprechtTb6.4%$amostra)

gcc(obj, type="xbar", nsigmas=3,
xlab="Amostra”, ylab="Temperatura”, title=" ")

EpprechtTh6.9 Volume de Refrigerante em Garrafas Plasticas

Description
Os dados referem-se aos volumes de refrigerante em 20 amostras, cada uma delas composta por 3
garrafas.

Format
Um data. frame com 60 observacdes e 2 varidveis, em que

amostra Identificagdo da amostra.

vol Volumes registrados.
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Source

Costa, A. F. B., Epprecht, E. K., Carpinetti, L. (2010). Controle Estatistico de Qualidade (2nd ed.).
Sao Paulo - SP: Editora Atlas. (pg 180).

Examples

data(EpprechtTh6.9)
library(qcc)
obj <- qgcc.groups(EpprechtTh6.9%vol, EpprechtTb6.9%amostra)

gcc(obj, type="xbar", nsigmas=3,
xlab="Amostra"”, ylab="Volume"”, title=" ")

EpprechtTb7.5 Qualidade de um Processo

Description

Uma caracteristica de qualidade de um processo monitorada por meio de quinze observagdes.

Format

Um data. frame com 15 observagdes e 1 varidvel, em que
x Observagdes registradas do processo.

Source

Costa, A. F. B., Epprecht, E. K., Carpinetti, L. (2010). Controle Estatistico de Qualidade (2nd ed.).
Sao Paulo - SP: Editora Atlas. (pg 198).

Examples

data(EpprechtTb7.5)

library(qcc)

gcc(EpprechtTb7.5, type="xbar.one"”, nsigmas=3,
xblab=" ", ylab="Observacdes”, title=" ")

ewma (EpprechtTb7.5, nsigmas = 3,plot = TRUE,
xblab=" ", ylab="Observacoes”, title=" ")
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EpprechtTbh8.12 Controle de qualidade para a fracao de nao conformes.

Description

Dados de 20 amostras, representando o nimero de pecas ndo-conformes em amostras de tamanho
100.

Format
Um data. frame com 20 observagdes e 1 varidvel, em que
nconf Niumero de pegas ndo conformes nas amostras.

Source

Costa, A. F. B, Epprecht, E. K., Carpinetti, L. (2010). Controle Estatistico de Qualidade (2nd ed.).
Sao Paulo - SP: Editora Atlas. (pg 227).

Examples

data(EpprechtTb8.12)
library(qcc)

non

qcc(EpprechtTh8.12, type="p", size=100,

xlab="Amostra", ylab="Proporcdo de itens ndo conformes”, title=" ")
EpprechtTh8.13 Controle de qualidade para o numero de pedidos de compra com erro
Description

Uma grande companhia faz o controle estatistico de seus processos administrativos. Para isso, sdo
coletados semanalmente o nimero de pedidos de compra e o nimero de pedidos de compra com
erros.

Format
Um data. frame com 15 observagdes e 2 varidveis, em que

pc Numero de pedidos de compra.

pce Numero de pedidos de compra com erros.
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Source

Costa, A. F. B., Epprecht, E. K., Carpinetti, L. (2010). Controle Estatistico de Qualidade (2nd ed.).
Sao Paulo - SP: Editora Atlas. (pg 229).

Examples

data(EpprechtTb8.13)
library(qcc)

gcc(EpprechtTh8.13%pce, type="p", sizes=EpprechtTbh8.13$pc,
xlab="Semana", ylab="Proporcdo de pedidos com erros”, title=" ")

EpprechtTh8.14 Controle de Qualidade para o Numero de Defeitos na Montagem de
Placas de Circuito

Description

Para monitorar um processo de montagem de placas de circuitos foram registrados os niimeros de
componentes montados erradamente a cada 5 placas (cada amostra consiste de 5 placas).

Format
Um data. frame com 20 observagdes e 1 varidvel, em que
nconf Numero de ndo-conformidades encontradas na amostra.

Source

Costa, A. F. B., Epprecht, E. K., Carpinetti, L. (2010). Controle Estatistico de Qualidade (2nd ed.).
Sao Paulo - SP: Editora Atlas. (pg 230).

Examples

data(EpprechtTb8.14)
library(qcc)

gcc(EpprechtTh8.14, type="c", size=5,
xblab="Amostras"”, ylab="Numero de itens ndo conformes”, title=" ")
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EpprechtTh8.15 Controle de Qualidade para o Numero de Defeitos em um Processo de
Producao de Tecidos

Description

Para monitorar um processo de producio de tecidos estampados foram examinados os 10 primeiros
rolos, com 200m de tecido cada. Foi registrado o nimero de defeitos encontrados em cada rolo.

Format
Um data. frame com 10 observagdes e 1 varidvel, em que

def Defeitos encontrados no rolo.

Source

Costa, A. F. B, Epprecht, E. K., Carpinetti, L. (2010). Controle Estatistico de Qualidade (2nd ed.).
Sao Paulo - SP: Editora Atlas. (pg 231).

Examples

data(EpprechtTb8.15)
library(qcc)

gcc(EpprechtTh8.15, type="c",
xlab="Amostra"”, ylab="Numero de defeitos"”, title=" ")

EpprechtTh8.16 Controle de qualidade na producao de cabos eletricos

Description
Dados referentes ao monitoramento do processo de producdo de cabos elétricos. Foi registrada a
quantidade de defeitos encontrados em amostras de determinada quantidade de metros de cabo.
Format
Um data. frame com 10 observagdes e 2 varidveis, em que

met Quantidade de cabo avaliado em cada amostra (em metros).

def Numero de defeitos encontrados.
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Source

Costa, A. F. B., Epprecht, E. K., Carpinetti, L. (2010). Controle Estatistico de Qualidade (2nd ed.).
Sao Paulo - SP: Editora Atlas. (pg 233).

Examples

data(EpprechtTb8.16)
library(qcc)

qcc(EpprechtTb8.16$def, type="u", sizes=EpprechtTb8.16%met,
xlab="Amostra”, ylab="Quantidade de defeitos”, title=" ")

EpprechtTb8.2 Numero de Clientes Insatisfeitos com a Comida

Description

Dados referentes ao nimero de clientes insatisfeitos com a comida de um restaurante. Esses dados
foram obtidos apds o diagndstico e a elimina¢do de causas especiais. A cada dia 200 clientes foram
consultados, durante 30 dias.

Format

Um data. frame com 30 observagdes e 1 varidvel, em que

cinsat Numero de clientes insatisfeitos.

Source
Costa, A. F. B., Epprecht, E. K., Carpinetti, L. (2010). Controle Estatistico de Qualidade (2nd ed.).
Sao Paulo - SP: Editora Atlas. (pg 204).

Examples

data(EpprechtTh8.2)

library(qcc)

nn

qcc(EpprechtTh8.2, type="p", size=200,
xlab="Amostra", ylab="Proporcdo de insatisfeitos”, title=" ")
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EpprechtTb8.8 Controle de qualidade para o numero de nao-conformidades em
geladeiras

Description

Dados referentes aos nimeros de ndao-conformidades em 40 amostras de cinco geladeiras. Foi
suposto que o processo operava sob controle nesse periodo.

Format
Um data. frame com 40 observagdes e 1 varidvel, em que
nconf Numero de ndo-conformidades.

Source

Costa, A. F. B., Epprecht, E. K., Carpinetti, L. (2010). Controle Estatistico de Qualidade (2nd ed.).
Sao Paulo - SP: Editora Atlas. (pg 222).

Examples

data(EpprechtTh8.8)
library(qgcc)

gcc(EpprechtTh8.8, type="c", size=5,

xlab="Amostra"”, ylab="Numero de ndo-conformidades”, title=" ")
FariaEg2.9.5 Variacao de Metodos para a Determinacao da CTC do Solo
Description

Dois métodos de CTC do solo sdo usados em uma amostra de controle e fornecem os resultados em

cmol kg 1.

Format

Um data. frame com 20 observagdes e 3 varidveis, em que

metod Fator que identifica os métodos para a determinacdo aplicados nas amostras de solo.

ctc CTC da amostra de solo, em cmol kgfl.
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Source

Faria, J. C. (2009). Notas de aulas expandidas (10th ed.) Ilhéus - BA: UESC. (Exemplo 2.9.5, pag
39)

Examples

library(lattice)

data(FariaEg2.9.5)
str(FariaEg2.9.5)

aggregate(ctc ~ metod, data = FariaEg2.9.5,
FUN = function(x) {
c(media = mean(x), variancia = var(x))

b

xyplot(ctc ~ metod, data = FariaEg2.9.5)

FariaEg3.2.4 Producao de Amendoas de Clones de Cacau

Description

Experimento em delineamento inteiramente casualizado que estudou a producido de amendoas de
clones de cacau.

Format
Um data. frame com 24 observagdes e 3 varidveis, em que

clone Fator categdrico que representam os clones de cacau.
rept Inteiro que indica a repeticao de cada clone.

prod Producdo de amendoas, em kg 10 plantas—1 ano—1.

Source

Faria, J. C. (2009). Notas de aulas expandidas (10th ed.) Ilhéus, BA: UESC. (Tabela 3.2.4, pag 46)
Examples

library(lattice)

data(FariaEg3.2.4)
str(FariaEg3.2.4)
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unstack(x = FariaEg3.2.4, form = prod ~ clone)

xyplot(prod ~ clone, data = FariaEg3.2.4,
ylab = expression("Produgdo”~
(kg~10~plantas*{-1}~ano*{-1})),
"Clones de cacau”)

x1lab

FariaQdi11.4 Producao de Batatas em Funcao da Calagem e Adubacao

Description

Experimento montado em delineamento inteiramente casualizado para estudar o efeito da com-
bibacdo dos fatores irrigacdo e calagem da producio de batata.

Format

Um data. frame com 16 observagdes e 4 varidveis, em que

irri Fator categdrico que indica o uso ou nio de irrigacdo para o cultivo da batata.
calc Fator categdrico que indica o uso ou ndo de calagem para o cultivo da batata.
rept Inteiro que identifica as repeti¢des das combinagdes dos fatores acima mencionados.

result Produgdo de batata, em kg ha='.

Source

Faria, J. C. (2009). Notas de aulas expandidas (10th ed.) Ilhéus - BA: UESC. (Quadro 11.4, pag.
134)

Examples

library(lattice)

data(FariaQd11.4)
str(FariaQd11.4)

xtabs(~irri + calc, data = FariaQd11.4)

xyplot(prod ~ factor(irri), groups = calc, data = FariaQd11.4,
type = c("p”, "a"),
xlab = "Uso de irrigacdo”,
ylab = expression("Producdo de batata”~(kg~parcela*{-1})),
auto.key = list(title = "Use de calagem”, cex.title = 1.1,

columns = 2))
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FariaQd11.9 Qualidade de Mudas em Funcao do Recipiente da Especie

Description

Experimento montado no delineamento inteiramente casualizado cujo resultado é a qualidade de
mudas em funcao do recipiente utilizado e para cada espécie cultiavda.

Format

Um data. frame com 12 observagdes e 4 varidveis, em que

recip Fator categdrico cujos niveis representam os recipientes utilizados para o cultivo das mudas.
espécie Fator categdrico cujos niveis representam as espécies cultivadas.
rept Inteiro que indica as repeticdes das combinagdes dos fatores.

quali Resposta correspondente a qualidade das mudas.

Source

Faria, J. C. (2009). Notas de aulas expandidas (10th ed.) Ilhéus - BA: UESC. (Quadro 11.9, pag
145)

Examples

library(lattice)

data(FariaQd11.9)
str(FariaQd11.9)

xtabs(~recip + espec, data = FariaQd11.9)
with(FariaQd11.9, tapply(quali, list(recip, espec), FUN = sum))

xyplot(quali ~ recip, groups = espec, data = FariaQd11.9,
type = c("p", "a"),
xlab = "Recipientes”, ylab = "Qualidade da muda”,
auto.key = list(title = "Espécie”, cex.title = 1.1,
columns = 2))
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FariaQd12.5 Colonizacao do TVC em Vassoura-de-bruxa

Description

Os dados referem-se a contagem da coloniza¢do de um antagonista (trichoderma - TVC) aplicado
sobre as vassouras-de-bruxa de uma cultura de cacau no Municipio de Ibatuma - BA em em 2000.
Foram consideradas 3 intervalos de aplicagdo e as avaliagdes foram feitas em 3 tempos. O experi-
mento foi instaldo em delineamento de blocos casualizados.

Format

Um data. frame com 27 observagdes e 4 varidveis, em que

aplic Fator métrico que representa o nimero de aplicagdes pois os intervalos entre aplicacdo do
antagonista foram: de 15 em 15 dias (0, 15, 30, 45, 60), de 30 em 30 dias (0, 30, 60) e
testemunha, que nao recebeu nenhuma aplicagao.

avali Fator métrico que representa as datas das avaliacdes, em dias apds o inicio das aplicacdes
de TVC (dia 0).

bloc Fator categdrico que representa os blocos do experimento.

colon Colonizagdo (%) do TVC em vassouras-de-bruxa.

As parcelas da testemunha, que ndo receberam aplicacdo de TVC, exibiram um valor 0 para a
colonizacdo das vassouras-de-bruxa.

Source

Faria, J. C. (2009). Notas de aulas expandidas (10th ed.) Ilhéus - BA: UESC. ( Quadro 12.5, pag.
159)

Examples

library(lattice)

data(FariaQd12.5)
str(FariaQd12.5)

xtabs(~aplic + avali, data = FariaQd12.5)

xyplot(colon ~ aplic, data = FariaQdi2.5,

n.n

groups = avali, type = c("p", "a"), jitter.x = TRUE,

xlab = "Numero de aplicacbes equiespacadas em 60 dias”,
ylab = "Colonizacdo de TVC em vassouras-de-bruxa (%)",
auto.key = list(title = "Dias apds inicio das aplicagdes”,

cex.title = 1.1, columns = 3))
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FariaQd14.2 Adubacao Nitrogenada na Producao de Milho

Description
Os dados abaixo sdo provenientes de um ensaio em que foram utilizadas 7 doses de nitrogénio
aplicado em cobertura para avaliar a produtividade de milho. O experimento foi montado em delin-
eamento inteiramente casualizado, com 5 repeticoes.

Format
Um data. frame com 35 observagdes e 3 varidveis, em que

N Fator métrico que é a dose de nitrogénio aplicado em cobertura, kg ha=*.

rept Inteiro que identifica as repeticdes das doses.

result Producdo de milho, em kg ha=!.

Source

Faria, J. C. (2009). Notas de aulas expandidas (10th ed.) Ilhéus - BA: UESC. (Quadro 14.2 pag.
198)

Examples

library(lattice)

data(FariaQd14.2)
str(FariaQdi14.2)

aggregate(prod ~ N, data = FariaQd14.2, FUN = mean)

xyplot(prod ~ N, data = FariaQdi4.2,
jitter.x = TRUE, type = c("p"”, "smooth"))

FariaQdi14.3 Adubacao com Fosforo na Producao de Materia Seca de Parte Aerea
de Milho

Description

Os dados abaixo sdo provenientes de um ensaio experimental realizado em casa de vegetacdo, mon-
tado no delineamento em blocos casualizados, com 5 repeti¢des, para avaliar o efeito de doses de
fésforo na produgdo de matéria seca da parte aérea do milho.
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Format

Um data. frame com 25 observagdes e 3 varidveis, em que

P Fator métrico que representa as doses de fésforo (mg kg—1).

bloco Fator que representa os blocos dentro da casa de vegetacao.

mspa Massa da matéria seca da parte aérea das plantas de milho, g vaso™?.

Source

Faria, J. C. (2009). Notas de aulas expandidas (10th ed.) Ilhéus - BA: UESC. (Quadro 14.3 pég.
200)

Examples

library(lattice)

data(FariaQdi14.3)
str(FariaQdi14.3)

aggregate(mspa ~ P, data = FariaQd14.3, FUN = mean)

xyplot(mspa ~ P, data = FariaQd14.3,
groups = bloc, type = "o")

FariaQd6.1 Producao de Variedades de Milho

Description

Produgio de milho, em kg 100 m? em um experimento conduzido no delineamento inteiramente
casualizado com 5 repeti¢des, onde foram avaliadas quatro variedades de milho.

Format

Um data. frame com 20 observagdes e 3 varidveis, em que

varied Fator categérico que representa as variedades de milho.
rept Inteiro que identifica as repeti¢des de cada variedade.

prod Produgdo de milho, em kg por 100 m?.

Source

Faria, J. C. (2009). Notas de aulas expandidas (10th ed.) Ilhéus, BA: UESC. (Tabela 6.1 pag 76)
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Examples

library(lattice)

data(FariaQd6.1)
str(FariaQd6.1)

xyplot(prod ~ varied, data = FariaQd6.1)

FerreiraEg13.2 Dados Simulados para Classificacao

Description

Dados provenientes de simulagdo. Foram 50 dados simulados de duas populagdes, P1 e P2, definidas
pelos modelos probabilisticos exponenciais P1 ~ Ezp(1l) e P2 ~ Exp(0,1). O objetivo da simu-
lacao € explorar os métodos de classificagao.

Format
Um data. frame com 50 observagdes e 2 varidveis, em que

pop Fator de dois niveis que representa a qual populagdo a observacdo pertence: 1 se Ple 2 se P2.

x Realizagdo da varidvel aleatéria P;, ¢ = lou2 conforme pop

Source

D. F. (2011). Estatistica Multivariada (2nd ed.). Lavras, MG: Editora UFLA. (Exemplo 13.2, pag.
592-593)

Examples

data(FerreirakEgl13.2)
summary (FerreiraEg13.2)

library(lattice)
library(latticeExtra)

densityplot(~x, groups = pop, data = FerreiraEgl3.2,
grid = TRUE, 1wd = 2,
auto.key = list(
title = "Populagdo”, cex.title =1,
corner = c(0.95, 0.90), points = FALSE))

ecdfplot(~x, groups = pop, data = FerreiraEgl3.2,
grid = TRUE, 1wd = 2,
auto.key = list(
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title = "Populagdo”, cex.title
corner = c(0.95, 0.05), points

1,
FALSE))

(discr <- MASS::lda(pop ~ ., data = FerreiraEgl3.2))

table(predict(discr)$class, FerreiraEgl3.2%$pop)

Ferreirakgl3.3 Classificacao de Solos na Regiao Amazonica

Description

Dados amostrais relativos ao teor de zinco (Zn) e ferro Fe, em ppm, obtidos em solos de pastagem
e de floresta na regido amazonica.

Format

Um data. frame com 30 observagdes e 3 varidveis, em que

pop Fator de dois niveis que indica a qual populagd@o a observagao pertence, F se provém da floresta
e P se provém de pastagem.

zinco Teor de zinco (Zn) do solo, em ppm.

ferro Teor de ferro (Fe) do solo, em ppm.

Source

D. F. (2011). Estatistica Multivariada (2nd ed.). Lavras, MG: Editora UFLA. (Exemplo 13.3, pag.
596-597)

Examples

data(FerreirakEgi13.3)
str(FerreiraEgl3.3)

library(lattice)

xyplot(zinco ~ ferro, groups = pop, data = Ferreirakgl3.3,
grid = TRUE, 1wd = 2,
auto.key = list(
title = "Populacdo”, cex.title =1,
corner = c(0.95, 0.90), points = TRUE))

(discr <- MASS::lda(pop ~ zinco + ferro, data = FerreirakEgl3.3))
plot(discr)

table(predict(discr)$class, FerreiraEgl3.3$pop)
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Ferreirakg3.4 Exame de Sangue em Pintores de Carro

Description

Subconjunto de valores de um hemograma aplicado a pintores de carros, apresentado por Royston
(1983).

Format

Um data. frame com 20 observagdes e 2 varidveis, em que

conc Concentracdo de hemoglobina.

linf Contagem de linfécitos.

Source

Ferreira, D. F. (2011). Estatistica Multivariada (2nd ed.). Lavras, MG: Editora UFLA. (Exemplo
3.4 pag. 136)

Royston, J. P. (1983). Some techniques for assessing multivariate normality based on Shapiro-
Wilk. London, Applied Statistics - Journal of the Royal Statistical Society - Series C, v. 32, n. 2, p.
121-133. (Table 2)

Examples

# Normalidade univariada
par(mfrow = c(1, 2))
with(Ferreirakg3.4, {

qgnorm(conc, main = "Normal Q-Q Plot\nConc. Hemoglobina")
qqline(conc)
qggnorm(linf, main = "Normal Q-Q Plot\nCont. Linfdécitos")
qgline(linf)
»
Ferreirakg5.1 Teores de Areia e Argila em Solo na Amazonia
Description

Conjunto de dados referente aos teores de areia e argila de uma amostra com 30 parcelas de solo de
capoeira nova na Amazodnia.
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Format

Um data. frame com 30 observagdes e 2 varidveis, em que

areia Representa o teor de areia em cada parcela de solo.

argila Representa o teor de argila em cada parcela de solo.

Source

Ferreira, D. F. (2011). Estatistica Multivariada (2nd ed.). Lavras, MG: Editora UFLA. (Exemplo
5.1 pag. 193-194)

Examples

data(Ferreirakg5.1)
str(Ferreirakg5.1)
pairs(FerreiraEg5.1)

bks <- apply(Ferreirakg5.1, 2,
FUN = function(x, step = 5) {
r <- range(x)
r<-r+ (r %% step * (-1)) + c(0, step)
seq(r[1]1, r[2], by = step)
»
areiaPlot <- hist(FerreirakEg5.1%$areia, plot = FALSE,
breaks = bks$areia)
argilaPlot <- hist(FerreiraEgh.1$argila, plot = FALSE,
breaks = bks$argila)

layout(matrix(c(2, @, 1, 3), ncol = 2, byrow = TRUE),
widths = c(4/5, 1/5), heights = c(1/5, 4/5))
par(mar = c(5, 5, 0.5, 0.5))
plot(argila ~ areia, data = Ferreirakg5.1, cex = 1.5,
xlab = "Teor de areia do solo”,
ylab = "Teor de argila do solo”,
xlim = range(bks$areia),
ylim = range(bks$argila))
grid()
rug(x = Ferreirakgh.1%areia, side = 3)
rug(x = FerreirakEg5.1%$argila, side = 4)
par(mar = c(@, 5, 1, 0.5))
barplot(areiaPlot$counts, axes = FALSE, space = 0)
par(mar = c(5, 0, 0.5, 1))
barplot(argilaPlot$counts, axes = FALSE, space = @, horiz = TRUE)
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FerreiraEg6.3 Avaliacao dos Solos de Pastagem e Capoeira Nova da Amazonia

Description

Os dados referem-se a avaliacdo de parcelas de solo da Amazodnia. Os atributos quantidade de
célcio, magnésio e saturacdo de bases foram avaliados em parcelas de solo sob os sistemas de uso:
pastagem, com 13 observagdes e capoeira nova, com 30 observagdes.

Format

Um data. frame com 43 observagdes e 4 varidveis, em que

solo Fator que indica o sistema de uso da parcela de solo. CN para Capoeira Nova e P para
Pastagem.

Ca Teor de célcio na parcela de solo.
Mg Teor de magnésio na parcela de solo.

SB Indice de saturacio de bases calculado na parcela de solo.

Source
Ferreira, D. F. (2011). Estatistica Multivariada (2nd ed.). Lavras, MG: Editora UFLA. (Exemplo
6.3 pag. 240-241 e exemplo 6.6 pag. 268-269)

Examples

data(FerreiraEg6.3)

str(FerreiraEg6.3)

library(lattice)

splom(~Ferreirakg6.3[2:4], groups = solo, data = FerreiraEg6.3,
type = c("p", "smooth"), grid = TRUE,
auto.key = list(columns = 2, title = "Tipo de solo"))

# Matrizes de covariancias e correlagodes

by(FerreiraEg6.3[2:4], FerreiraEg6.3[1], cov)
by(Ferreirakg6.3[2:4], FerreirakEg6.3[1], cor)
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FerreiraEg7.1 Avaliacao de Exercicios Fisicos sobre o Estresse Oxidativo

Description

Dados observados de um estudo realizado no laboratério de Bioquimica Clinica do Departamento
de Anilises Clinicas e Toxicolégicas da Universidade Federal de Alfenas (UNIFAL), no qual o
interesse era testar se a rotina de exercicios fisicos intensos ndo tem efeito sobre o estresse oxidativo
(estresse causado pelo aumento de radicais livres), no plasma de mulheres da terceira idade. O
estudo consistiu na avaliagdo de 16 mulheres da terceira submetidas ao exercicio fisico durante 4
semanas, as avaliagdes ocorreram antes e depois do tratamento com exercicios fisicos.

Format

Um data. frame com 32 observagdes e 3 varidveis.

amostra Fator que indica a qual amostra a observacdo pertence, antes ou depois do tratamento com
exercicios fisicos.

proteina Proteinas mensuradas em g/dl (grama por decilitro).

peroxido Perdxidos de proteina mensurados em nmol/dl (nanomol por decilitro).

Source
Ferreira, D. F. (2011). Estatistica Multivariada (2nd ed.). Lavras, MG: Editora UFLA. (Exemplo
7.1 pag. 286)

Examples

data(Ferreirakg7.1)

aggregate(peroxido ~ amostra, data = FerreirakEg7.1, summary)
aggregate(proteina ~ amostra, data = FerreiraEg7.1, summary)

par(mar = c(4, 5, 4, 5))
boxplot(proteina ~ amostra, data = FerreiraEg7.1,
xlim = ¢(0.5, 2.5), border = 4,
boxwex = 0.2, at = 1:2 - 0.15,
axes = FALSE)
box ()
axis(side = 2, col.axis = 4)
mtext(side = 2, text = "Proteinas em g/dl”, line = 3, col = 4)
par(new = TRUE, mar = c(4, 5, 4, 5))
boxplot(peroxido ~ amostra, data = FerreiraEg7.1,
xlim = ¢c(@0.5, 2.5), border = 2,
boxwex = 0.2, at = 1:2 + 0.15,
axes = FALSE)
axis(side = 4, col.axis = 2)
axis(side = 1, at = 1:2, labels = c("antes”, "depois"))
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mtext(side = 4, text = "Perdxidos em nmol/g de proteina”,
line = 3, col = 2)

Ferreirakg7.4 Avaliacao de Duas Variedades de Milho

Description

Com o interesse de testar a hipdtese de igualdade entre duas variedades de milho, foram mensuradas
as varidveis aleatdrias produtividade e altura das plantas em cada uma das variedades.

Format

Um data. frame com 11 observagdes e 3 variaveis.

varie Fator que indica a qual variedade a observacdo pertence. Variedade A, com 6 observagdes e
B com 5.

prod Produtividade mensurada em t ha~! (tonelada por hectare).

altura Altura média das plantas em metros.

Source

Ferreira, D. F. (2011). Estatistica Multivariada (2nd ed.). Lavras, MG: Editora UFLA. (Exemplo
7.4 pag. 302)

Examples

data(Ferreirakg7.4)

aggregate(prod ~ varie, data = FerreiraEg7.4, summary)
aggregate(altura ~ varie, data = FerreirakEg7.4, summary)
by(Ferreirakg7.4[2:3], Ferreirakg7.4[1], cov)

with(Ferreirakg7.4, {

par(mar = c(4, 5, 4, 5))

plot.default(y = prod, xlab = "", ylab = "",
x = jitter(as.numeric(varie), factor = 0.5) - 0.1,
xlim = c(0.5, 2.5),
col = 4,
axes = FALSE)

box ()

axis(side = 2, col.axis = 4)

mtext(side = 2, text = "Produtividade em t/ha"”,

line = 3, col = 4)

par(new = TRUE, mar = c(4, 5, 4, 5))

plot.default(y = altura, xlab = "", ylab = "",
x = jitter(as.numeric(varie), factor = 0.5) + 0.1,
xlim = c(0.5, 2.5),
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col = 2,

axes = FALSE)
axis(side = 4, col.axis = 2)

1,

axis(side = at = 1:2,
labels = c("Variedade A", "Variedade B"))
mtext(side = 4, text = "Altura em m",
line = 3, col = 2)
»
Ferreirakg8.1 Numero de Graos e Produtividade em Cultivares de Feijao
Description

Dados obtidos de um experimento inteiramente casualizado com cinco repeti¢des, realizado no
periodo de seca, onde avaliou-se o efeito de diferentes cultivares na produtividade do feijao por
meio das varidveis produtividade e nimero médio de graos por vagem.

Format

Um data. frame com 20 observagdes e 4 variaveis.

cult Fator nominal com 4 niveis que representa as cultivares de feijdo.
rept Inteiro que identifica as unidades experimentais de cada cultivar.

ngrao Nimero médio de graos por vagem.

prod Produtividade de feijdo, em kg ha=!.

Source

Ferreira, D. F. (2011). Estatistica Multivariada (2nd ed.). Lavras, MG: Editora UFLA. (Exemplo
8.1, pag. 339)

Examples

data(Ferreirakg8.1)
str(FerreiraEg8.1)

library(lattice)
library(latticeExtra)

p1 <- xyplot(prod ~ cult,
data = FerreiraEg8.1,
type = c("p"”, "smooth"))
p2 <- xyplot(ngrao ~ cult,
data = FerreiraEg8.1,
type = c("p"”, "smooth"))
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doubleYScale(pl, p2, add.ylab2 = TRUE)

xyplot(prod ~ ngrao,
groups = cult,
grid = TRUE,
auto.key = list(space = "right",
title = "Cultivar”, cex = 0.8),
data = FerreiraEg8.1,
xlab = "NUmero médio de grdos por vagem”,
ylab = "Producdo de feijao")

FerreirakEg9.1 Teores de Areia e Argila para Diferentes Usos da Terra na Amazonia

Description
Os dados referem-se a média de varios pontos amostrais em sistema de gride nos solos da Amazdnia,
onde foram mensuradas as varidveis areia e argila para 6 sistemas de uso da terra (SUT). O objetivo
do estudo € agrupar os SUT’s conforme similaridade das medidas de areia e argila.

Format
Um data. frame com 6 observacdes e 2 varidveis, em que

areia Média das medidas de areia.

argila Média das medidas de argila.

O sistema de uso da terra é indicado conforme nomenclatura das linhas do data. frame, onde (A)
representa uso da terra para agricultura, (AG) para agrofloresta, (F) para floresta, (CV) para capoeira
velha, (CN) para capoeira nova e (P) para pastagem.

Source

Ferreira, D. F. (2011). Estatistica Multivariada (2nd ed.). Lavras, MG: Editora UFLA. (Exemplo
9.1, pag. 402)

Examples

data(Ferreirakg9.1)
str(FerreiraEg9.1)
rownames(FerreiraEg9.1)

(D <- dist(FerreiraEg9.1))
plot(hclust(D), hang = -1)

library(lattice)
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(cl <- kmeans(FerreiraEg9.1, 3))

xyplot(argila ~ areia, groups = cl$cluster,
data = FerreiraEg9.1,
pch = 19, cex = 1.3, grid = TRUE,
xlab = "Teor de argila (%)",
ylab = "Teor de areia (%)",

panel = function(x, vy, ...) {
cols <- trellis.par.get()$superpose.symbol$col[cl$cluster]
panel.xyplot(x, y, ...)
ltext(x, v,

labels = rownames(FerreiraEg9.1),
pos = 4, offset = 1, col = cols)
»

Ferreirakx10.11.9 Amostra de uma Populacao Normal Trivariada

Description

Dados provenientes de uma amostra de tamanho n = 30 de uma populagdo normal trivariada,
X = (X1, X2, X3), X ~ Normalz(y, X3).

Format

Um data. frame com 30 observagdes e 3 varidveis, em que

x1 Valores na primeira dimensao (X7) do vetor X.
x2 Valores na segunda dimensao (X3) do vetor X.

x3 Valores na terceira dimensao (X3) do vetor X.

Source

D. F. (2011). Estatistica Multivariada (2nd ed.). Lavras, MG: Editora UFLA. (Exercicio 10.11.9,
pag. 487)

Examples

data(Ferreirakx10.11.9)
str(Ferreirakx10.11.9)

panel.density <- function(x, ...) {
usr <- par("usr")
on.exit(par(usr))
par(usr = c(usr[1:2], 0, 1.5))
par(new = TRUE)
plot(density(x), xlab = "", ylab = "", main = "", 1lwd = 2)
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}

# Relacdo entre as variaveis
# (Se [X1, X2, X3] ~ Normal => X1 ~ Normal, X2 ~ Normal, X3 ~ Normal)
pairs(FerreiraEx10.11.9, pch = 20, diag.panel = panel.density)

# Componentes principais

(comp <- prcomp(FerreirakEx10.11.9, scale = TRUE))
screeplot(comp, type = "lines")

biplot(comp, pc.biplot = TRUE)

# Correlacdo das componentes principais com as variaveis originais
cor(Ferreirakx10.11.9, comp$x)

FerreirakEx3.8.5 Avaliacao de cultivar de melao

Description

Os dados referem-se a avaliagdo de uma cultivar de meldo em 32 unidades experimentais.

Format

data. frame com 32 observacdes e 3 varidveis, em que

nfrut Nimero de frutos total por héctare.
prod Producdo de meldo mensurada em kg ha=?.

tam Teor médio de agucar mensurados em graus brix.

Source

Ferreira, D. F. (2011). Estatistica Multivariada (2nd ed.). Lavras, MG: Editora UFLA. (Exercicio
3.8.5 pag. 169)

Examples

data(FerreirakEx3.8.5)
str(Ferreirakx3.8.5)

# Andlise descritiva
panel.density <- function(x, ...) {
usr <- par("usr")
on.exit(par(usr))
par(usr = c(usr[1:2], @, 1.5))
par(new = TRUE)
plot(density(x), xlab = "", ylab = ""  main = "", 1lwd = 2)
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pairs(FerreirakEx3.8.5, pch = 20, diag.panel = panel.density)

# Analise de componentes principais (PCA)
(comp <- prcomp(FerreirakEx3.8.5, scale = TRUE))

screeplot(comp, type = "lines")
biplot(comp)
FerreiraEx7.4.1 Avaliacao de Dieta em Animais
Description

Dados referentes a um estudo com animais avaliados antes e depois de terem sido submetidos a uma
dieta balanceada. O interesse do estudo ¢ avaliar se houve efeito significativo da dieta nas varidveis
peso e teor de proteina.

Format

Um data.frame com 12 observagdes e 3 varidveis.

fase Fator que indica a qual fase do estudo a observagao pertence. Antes ou depois da dieta.
peso Peso do animal.

teor Teor de proteina.

Source

Ferreira, D. F. (2011). Estatistica Multivariada (2nd ed.). Lavras, MG: Editora UFLA. (Exercicio
7.4.1 pag. 328)

Examples

data(Ferreirakx7.4.1)

aggregate(peso ~ fase, data = FerreirakEx7.4.1, summary)
aggregate(teor ~ fase, data = FerreiraEx7.4.1, summary)

by(Ferreirakx7.4.1[2:3], Ferreirakx7.4.1[1], cov)

with(Ferreirakx7.4.1, {

par(mar = c(4, 5, 4, 5))

plot.default(y = peso, xlab = "", ylab = "",
x = jitter(as.numeric(fase), factor = 0.5) - 0.15,
xlim = c(0.5, 2.5),
col = 4,
axes = FALSE)

box ()

axis(side = 2, col.axis = 4)
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mtext(side = 2, text = "Peso”, line = 3, col = 4)
par(new = TRUE, mar = c(4, 5, 4, 5))
plot.default(y = teor, xlab = "", ylab = "",
X = jitter(as.numeric(fase), factor = 0.5) + 0.15,
xlim = c(0.5, 2.5),
col = 2,
axes = FALSE)
axis(side = 4, col.axis = 2)

axis(side = 1, at = 1:2, labels = c("antes”, "depois"”))
mtext(side = 4, text = "Teor da proteina”,
line = 3, col = 2)
1)
FerreirakEx8.5.1 Diametro a Altura do Peito e Altura de Arvores em Lavras-MG
Description

Resultados de um experimento inteiramente casualizado com dez repeti¢des, realizado no periodo
de seca, para avaliar o diferencas entre diferentes transectos na altura e no didmetro a altura do peito
(DAP) das arvores em uma drea de recuperacdo as margens de um rio na regido de Lavras, MG.

Format
Um data. frame com 30 observagdes e 4 variaveis.
trans Fator nominal com 3 niveis que representa o transecto (delimitagc@o do terreno) avaliado.
rept Inteiro que identifica as unidades experimentais de cada transecto.

alt Altura da arvore.

dap Diametro a altura do peito, 1.30 metros do solo.

Source

Ferreira, D. F. (2011). Estatistica Multivariada (2nd ed.). Lavras, MG: Editora UFLA. (Exercicio
8.5.1, pag. 351)

Examples

data(Ferreirakx8.5.1)
str(Ferreirakx8.5.1)

library(lattice)
library(latticeExtra)

p1 <- xyplot(alt ~ tran,
data = FerreiraEx8.5.1,
type = c("p"”, "smooth"))
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p2 <- xyplot(dap ~ tran,
data = FerreiraEx8.5.1,
type = c("p"”, "smooth"))
doubleYScale(pl, p2, add.ylab2 = TRUE)

xyplot(alt ~ dap,
groups = tran,
grid = TRUE,
auto.key = list(title = "Transecto”, cex = 0.8),
data = Ferreirakx8.5.1,

xlab = "Didmetro a altura do peito”,
ylab = "Altura")
FerreiraEx9.7.2 Avaliacao Nutricional de Tipos de Carne
Description

Dados provenientes de um estudo onde avaliou-se as varidveis energia, proteina, gordura, célcio e
ferro em 5 diferentes tipos de carnes. O estudo € apresentado em Bussab et al., 1990 sob o objetivo
de agrupar os tipos de carne com base em sua informagdo nutricional.

Format

Um data. frame com 5 observacdes e 5 varidveis, em que

ener Valor energético de uma porcao, em calorias.

prot Valor proteico de uma por¢ao, em gramas.

gord Quantidade de gordura em uma porcao, em gramas.
calc Quantidade de célcio em uma porcio, em miligramas.

ferro Quantidade de ferro em uma por¢do, em miligramas.

O tipo de carne € indicado conforme nomenclatura das linhas do data.frame. Os tipos de carne
marisco, siri e camarao sao todos enlatados.

Source
Ferreira, D. F. (2011). Estatistica Multivariada (2nd ed.). Lavras, MG: Editora UFLA. (Exercicio
9.7.2, pag. 409)

References

Bussab, W. O., Miazaki, E. S., Andrade, D. F. (1990). Introducdo & andlise de agrupamentos. Sao
Paulo, SP: ABE.
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Examples

data(FerreirakEx9.7.2)
Ferreirakx9.7.2

(cl2 <- kmeans(FerreiraEx9.7.2, 2))
(cl3 <- kmeans(FerreiraEx9.7.2, 3))
cbind("k=2" = cl2$cluster, "k=3" = cl3$cluster)

(D <- dist(FerreiraEx9.7.2))

hc <- hclust(D)

plot(as.dendrogram(hc), main = "Dendograma™)

rect.hclust(hc, k = 2, border = 2)

rect.hclust(hc, k = 3, border = 4)

legend("topright”, 1ty = 1, col = c(2, 4), bty = "n",
legend = c("2 grupos (k=2)", "3 grupos (k=3)"))

keywords Keywords para Classificar os Conjuntos de Dados

Description

As keywords servem para classificar os conjuntos de dados por caracteristicas que definem, geral-
mente, o tipo de andlise a ser aplicada aos dados. Isso orienta os estudantes e professores a escol-
herem os conjuntos de dados para listas de exercicio, por exemplo.

Format
Um data. frame com 596 observacdes e 2 varidveis, em que

name Nome do conjunto de dados no pacote labestData.

keyword Keyword atribuida ao conjunto de dados.

Examples

data(keywords)
str(keywords)

library(lattice)

tb <- table(keywords$keyword)

barchart(sort(tb),
ylab = "Keyword”,
xlab = "Frequéncia absoluta”)

subset (keywords, keyword == c("DBI"))
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subset (keywords, keyword %in% c("proporgao”, "contagem"))
labestData Biblioteca de Dados para Ensino de Estatistica
Description

O labestData é um projeto coletivo do PET Estatistica UFPR para desenvolver um pacote R com
conjuntos de dados para ensino de Estatistica. O desenvolvimento do pacote visa contribuir com a
comunidade cientifica ao reunir, organizar, manter e disponibilizar conjuntos de dados disponiveis
em livros, paginas de internet e arquivos pessoais para o ensino-aprendizado de Estatistica. Nesta
versdo o pacote tem 451 conjuntos de dados.

labestDataView Shiny App para Visualizacao e Download dos Datasets

Description

Essa funcao abre uma interface shiny em seu navegador padro para visualizar as tabelas de dados,
consultar sua respectiva documentacio e salvd-las, em txt, se preciso. A interfaze exibe uma tabela
reativa a filtros para as obras e keywords que classificam as obras.

Usage

labestDataView()

Value

Abre uma aplicacio web com shiny em seu navegador padrdo.

Warning

Para funcionar, é necessdrio ter o pacote shiny instalado. Sua visualizagdo web depende dos re-
cursos CSS3, Bootstrap, HTMLS e JavaScript5, portanto use navegadores com suporte para tais
recursos (e.g Mozilla Firefox, Chromium Web Browser).

Author(s)

Walmes Zeviani e Eduardo Ribeiro Jr.
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Examples

# Objetos do pacote labesData.
1s("package:labestData")

# Dataframe com os pares keywords e datasets.
str(keywords)

# Cria uma coluna para a obra.
keywords$obra <-
gsub(pattern = "* x([A-Z1{1}[a-z]*)[A-Z1{1}[a-z]{1}.*$",
replacement = "\\1",
x = keywords$name)

# Mostra um pedaco do dataframe.
head(keywords)

library(lattice)

# Grafico de Pareto das keywords.
barchart(sort(xtabs(~keyword, data = keywords)))

ob <- gsub(pattern = "* *([A-Z1{1}[a-z]1*)[A-Z1{1}[a-z]1{1}.*$",
replacement = "\\1",

x = unique(keywords$name))

# Grafico de pareto das obras.
barchart(sort(xtabs(~ob)))

## Not run:
# Abre a interface no navegador.

labestDataView()

## End(Not run)

ManlyTb1.1 Pardais sobreviventes da tempestade

Description

Estudo em 1898, para a teoria da evolugdo de Darwin com pardais moribundos, com total de 49
dados.

Format

Um data. frame com 49 registros e 6 varidveis.

ct Comprimento total do pardal (mm).
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ea Extensdo alar (mm).

cbc Comprimento do bico e cabega (mm).
cdu Comprimento do timero (mm).

cqe Comprimento da quilhado esterno (mm).

sobrev Se o animal sobreviveu: S = Sim e N = Nao.

Source

Manly, B. J. F. (2005). Métodos Estatisticos Multivariados: uma introducio. Porto Alegre, RS:
Bookman (Tabela 1.1, pdg 14 e 15)

Examples

data(ManlyTbh1.1)

pairs(~ct + ea + cbc + cdu + cge + sobrev,
data = ManlyTb1.1,

main = "Grafico de dispersdo das varidveis nos pardais”)
ManlyTb1.2 Cranios egipcios
Description

Medidas de cranios egipcios masculinos em cinco periodos de tempo. Medidas tomadas em milimet-
10S.

Format
Um data. frame com os tamanhos de 30 cranios para cada periodo de tempo, com quatro varidveis.

grup Identificacdo do periodo
x1 Largura mixima.

x2 Altura basibregamatica.
x3 Comprimento basialveolar.

x4 Altura nasal.

A figura abaixo descreve as medidas do cranio.
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Source

Manly, B. J. F. (2005). Métodos Estatisticos Multivariados - uma introducio. Porto Alegre, RS:
Bookman (pg 16)

Examples

data(ManlyTb1.2)
require(lattice)
require(reshape2)

splom(~ManlyTb1.2[2:5] | grup, data = ManlyTb1.2,
layout=c(3,2),
pscales = 0,
varnames = c("x1", "x2","x3", "x4"),
main = "Grafico de dispersdo das medidas de crénio para cada periodo”)

ManlyTb1.2long <- melt(ManlyTb1.2, id.vars = "grup")

bwplot(value ~grup | variable, data = ManlyTb1.2long,

scales = list(relation = "free"),
ylab = II”,
main = "Boxplot das medigdes de cranio em cada periodo” )
ManlyTb1.3 Distribuicao de uma especie de borboletas
Description

Estudo de coldnias de borboletas do tipo Euphydryas editha na Califérnia e em Oregon, EUA, com
varidveis ambientais e frequéncias génicas.

Format

Um data. frame com 16 coldnias de borboletas com 11 variaveis.

colo Identificagdo da colonia.

alt Altitude (em pés).

precip Precipitacdo anual (em polegadas).

tempmax Temperatura mixima.

tempmin Temperatura minima.

dg0.4 Frequéncia 0.4 em demobilidade génica PGi (porcentagem).
dg0.6 Frequéncia 0.6 em demobilidade génica PGi.

dg0.8 Frequéncia 0.8 em demobilidade génica PGi.
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dg1 Frequéncia 1 em demobilidade génica PGi.
dg1.16 Frequéncia 1.16 em demobilidade génica PGi.
dg1.3 Frequéncia 1.3 em demobilidade génica PGi.

Source
Manly, B. J. F. (2005). Métodos Estatisticos Multivariados - uma introduc¢do. Porto Alegre, RS:
Bookman (pg 19)

Examples

data(ManlyTb1.3)

pairs(~ alt + precip + tempmax + tempmin + dg@.4 + dg@.6 + dg0d.8 +
dgl + dgl1.16 + dg1.3, data = ManlyTb1.3, cex.labels = 1.4,
main="Matriz de graficos de dispersdo"”)

ManlyTb1.4 Caes pre-historicos da Tailandia

Description

Estudo em ancestrais de cdes da Tailandia, através de medi¢des das mandibulas.

Format

Um data. frame com 7 grupos caninos e 6 varidveis.

grup Grupo canino

largm Largura da mandibula (mm)

altm Altura da mandibula abaixo do primeiro molar (mm).
comppm Comprimento do primeiro molar (mm).

largpm Largura do primeiro molar (mm).

comppt Comprimento do primeiro ao terceiro molar (mm).

comppq Comprimento do primeiro ao quarto molar (mm).

Source

Manly, B. J. E. (2005). Métodos Estatisticos Multivariados- uma introduc¢do. Porto Alegre, RS:
Bookman (pg 21)
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Examples

data(ManlyTb1.4)

pairs(~largm + altm + comppm + largpm + comppt + comppq,
data = ManlyTb1.4,
main="Grafico de dispersdo para as medigdes da mandibula")

ManlyTb1.5 Emprego em paises europeus

Description

Porcentagens da forca de trabalho de empregados para nove diferentes campos de trabalho em 30
paises europeus

Format
Um data. frame com 30 registros em 11 varidveis.

pais Identificagcdo do pais.

grup Grupo econdmico ao qual pertencente o pafs: Unido Europeia (UE); Area europeia de livre
comércio (AELC); Leste; Outro

afp Porcentagem da populacdo ativa empregada na agricultura, florestal e pesca.
mep Porcentagem empregada na mineracéo e exploragdo de pedreiras.

fab Porcentagem empregada nas fébricas.

fea Porcentagem empregada nas dreas de fornecimento de energia e dgua.

con Porcentagem empregada na construcio.

ser Porcentagem empregada na drea de servigos.

fin Porcentagem empregada na 4rea de financgas.

ssp Porcentagem empregada na drea de servi¢os sociais e pessoais.

tc Porcentagem empregada nas dreas de transportes e comunicagoes.

Source
Manly, B. J. E. (2005). Métodos Estatisticos Multivariados- uma introduc¢do. Porto Alegre, RS:
Bookman (pg 22)

Examples

data(ManlyTb1.5)

pairs(~afp + mep + fab + fea + con + ser + fin + ssp + tc,
data = ManlyTb1.5,
main="Matriz das variaveis de forga de trabalho”

)
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ManlyTb10.2 Variaveis solo e vegetacao em Belize

Description

Estudo no distrito de Corozal, em Belize, com 4 varidveis de solo e 4 varidveis de vegetacdo reg-
istradas para quadrados de 2,5 x 2,5 km.

Format

Um data. frame com 151 linhas e 8 variaveis.

ser Porcentagem de solo com enriquecimento constante de calcdrio.
spc Porcentagem de solo de prado com cdlcio na 4gua subterranea.

smc Porcentagem de solo com matriz de coral sob condi¢des de enriquecimento constante de cal-
cério.

sao Porcentagem de solos aluvial e orginico adjacentes a rios e solo organico salino na costa.
dfe Porcentagem de floresta decidua estacional com ervas de folhas largas.

flab Porcentagem de floresta de locais altos e baixos coberta com dgua e plantas herbaceas em
lugares timidos e pantano.

fpc Porcentagem de floresta palma de cohune.

fm Porcentagem de floresta mista.

Source

Manly, B. J. F. (2005). Métodos Estatisticos Multivariados - uma introducdo.Porto Alegre, RS:
Bookman (pg 167 a 170)

Examples

data(ManlyTb10.2)

pairs(~ ser + spc + smc + sao + fde + flab + fpc + fm,
data = ManlyTbh10.2,
main="Matriz de graficos para as variaveis de solo")
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ManlyTbh10.4 Combinacao de tabelas 1.5 e 6.7

Description

Dados referentes a consumo de proteina e forga de trabalho em paises europeus.

Format

Um data. frame com 22 paises e 18 varidveis.

pais Identifica¢do do pafs.

cv Consumo de carne vermelha medida em gramas por pessoa por dia.

cb Consumo de carne branca.

ovo

Consumo de ovos.

leite Consumo de leite.

peixe Consumo de peixe.

cere Consumo por cereais.

carb Consumo de carboidratos.

gnl

Consumo de grios, nozes e sementes oleaginosas.

fv Consumo de frutas e vegetais.

agr
min
fab
fea
con
ser
fin

ssp

Porcentagem da populacéo ativa empregada na agricultura, florestal e pesca.

Mineragao e exploracdo de pedreiras.
Fabricag@o.

Fornecimento de energia e dgua.
Construgdo.

Servigos.

Financas.

Servicos sociais e pessoais.

tc Transportes e comunicagdes.

Source

Manly, B. J. E. (2005). Métodos Estatisticos Multivariados- uma introduc¢do. Porto Alegre, RS:
Bookman (pg 175)
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Examples

data(ManlyTb10.4)

pairs(~ cv + cb + ovo + leite + peixe + cere + carb + gnl+ agr +
min + fab + fea + con + ser + fin + ssp + tc,
data = ManlyTb10.4,

main = "Matriz de graficos para as varidveis de forca de trabalho
e consumo de proteinas diarias”
)
ManlyTb11.3 Distancias rodoviarias
Description

Distancias rodoviarias (em milhas) entre cidades na ilha Sul da Nova Zelandia

Format

Uma matriz (13x13) com as distancias rodovidrias entre as cidades da ilha Sul da Nova Zelandia.

Source

Manly, B. J. F. (2005). Métodos Estatisticos Multivariados - uma introducio. Porto Alegre, RS:
Bookman (pg 182)

Examples

data(ManlyTb11.3)
require(lattice)

levelplot(ManlyTb11.3, xlab = "", ylab = "", main = "Grafico das
disténcias rodoviarias”, scales = list(x = list(rot=90)))

ManlyTb11.5 Votacoes de parlamentares

Description

Numero de votos discordantes entre os parlamentares de Nova Jersey em leis referentes a problemas
ambientais
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Format

Uma matriz com os nimeros de votos discordantes entre 15 parlamentares de Nova Jersey.

Source

Manly, B. J. F. (2005). Métodos Estatisticos Multivariados - uma introducio. Porto Alegre, RS:
Bookman (pg 185)

Examples

data(ManlyTbh11.5)
require(lattice)

levelplot(ManlyTb11.5, xlab = "", ylab = "", main = "Grafico das
distancias entre parlamentares”, scales = list(x = list(rot=90)))

ManlyTb4.5 Cranios egipcios

Description

Estudo em ancestrais de cdes da Tailandia, através de medi¢des da mandibula.

Format

Um data. frame com 5 grupo caninos e 10 varidveis.

grup Grupo canino

compm Comprimento da mandibula (mm)

largmapm Largura da mandibula, abaixo do primeiro molar (mm)
largca Largura do cdndilo aricular (mm)

altmapm Altura da mandibula, abaixo do primeiro molar (mm)
comppm Comprimento do primeiro molar (mm).

largpm Largura do primeiro molar (mm).

compptm Comprimento do primeiro ao terceiro molar (mm).
comppgp Comprimento do primeiro ao quarto pré-molar (mm).
largci Largura do canino inferior (mm).

sexo Cddigo para sexo, (1 para masculino, 2 para feminino e caso contrario é desconhecido

Source

Manly, B. J. F. (2005). Métodos Estatisticos Multivariados - uma introducio. Porto Alegre, RS:
Bookman (pg 67 a 69)
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Examples

data(ManlyTh4.5)
require(lattice)
require(reshape2)

ManlyTb4.5long <- melt(ManlyTb4.5[,-11], id.vars = "grup")

bwplot(value ~grup | variable, data = ManlyTb4.5long,
scales = c(list(relation = "free"), list(x=list(draw=FALSE))),
ylab = "",
main = "Boxplot de entre os grupo das medicbes da mandibula”,
par.settings = list( box.umbrella=list(col = c(1,2,3,4,6)),
box.dot=list(col = ¢(1,2,3,4,6)),
box.rectangle = list(col = c(1,2,3,4,6))),
key = list(points = list(col=c(1,2,3,4,6), pch=19),
space = "top”,
columns=2,

ManlyTb6.6

text=list(c("Caes modernos da Tailandia”, "Chacais dourados"”, "Cuons"”,
"Lobos indianos”, "Caes pre-historicos tailandeses”))))

ManlyTb6.6 Tacas de ceramicas pre-historicas

Description

Dimensdes de 25 tagas de ceramicas escavadas de lugares pré-histéricos na Tailandia.

Format

Um data. frame com 25 registros em 6 varidveis.

A figura apresentada descreve as cinco varidveis, correspondentes as dimensdes das tacas.

Source

Manly, B. J. F. (2005). Métodos Estatisticos Multivariados- uma introduc@o. Porto Alegre, RS:

Bookman (pg 101)
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Examples

data(ManlyTh6.6)

pairs(~ x1 + x2 + x3 + x4 + x5 + x6,
data = ManlyTb6.6,
main="Matriz de diapersdo para as variaveis de medida das tacas")

ManlyTb6.7 Consumo de proteina

Description

Estimativas do consumo médio de proteinas de diferentes fontes de alimentos para os habitantes de
25 paises europeus. Medida em gramas por pessoa por dia

Estimativas dos consumos médios de proteinas de diferentes fontes de alimentos para habitantes de
25 paises europeus. Consumos registrados em gramas por pessoa por dia.

Format

Um data. frame com 25 paises em 9 varidveis.

pais Identificacdo do pafs.

cv Consumo de carne vermelha medida em gramas por pessoa por dia.
cb Consumo de carne branca.

ovo Consumo de ovos.

leite Consumo de leite.

peixe Consumo de peixe.

cere Consumo por cereais.

carb Consumo de carboidratos.

gnso Consumo de graos, nozes e sementes oleaginosas.

fv Consumo de frutas e vegetais.

total Total de consumo do pais.

Source

Manly, B. J. F. (2005). Métodos Estatisticos Multivariados - uma introduc¢do. Porto Alegre, RS:
Bookman (pg 103)

Manly, B. J. F. (2005). Métodos Estatisticos Multivariados - uma introducio. Porto Alegre, RS:
Bookman (pg 103)
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ManlyTb9.7

Examples

data(ManlyTb6.7)

pairs(~ cv + cb + ovo + leite + peixe + cere + carb + gnso + fv,

data = ManlyTh6.7,
main="Matriz das varidveis de consumo de proteina"”)

data(ManlyTb6.7)

pairs(~ cv + cb + ovo + leite + peixe + cere + carb + gnso + fv,

data = ManlyTh6.7,
main="Matriz das variaveis de consumo de proteina"”)

ManlyTb9.7 Especies de plantas em lotes

Descrip

tion

Estudo de 25 espécies de plantas em 17 lotes de um prado de pastagem na Reserva Natural em
Steneryd na Suécia. Cada valor na tabela é a soma dos valores cobertos em um intervalo de 0 a 5

por

nove quadrantes de amostra, de modo que um valor 45 corresponde a completa cobertura pela

espécie.

Format

Um data. frame com 25 espécie de plantas com 18 varidveis

esp Espécie

11
12
13
14
15
16
17
18
19
110
111
112
113
114
115
116
117

Medidas de abundéncia das espécies no lote 1.
Medidas de abundéncia das espécies no lote 2.
Medidas de abundéncia das espécies no lote 3.
Medidas de abundéncia das espécies no lote 4.
Medidas de abundéncia das espécies no lote 5.
Medidas de abundéncia das espécies no lote 6.
Medidas de abundéncia das espécies no lote 7.
Medidas de abundéncia das espécies no lote 8.
Medidas de abundancia das espécies no lote 9.
Medidas de abundéncia das espécies no lote 10.
Medidas de abundéncia das espécies no lote 11.
Medidas de abundéncia das espécies no lote 12.
Medidas de abundéncia das espécies no lote 13.
Medidas de abundéncia das espécies no lote 14.
Medidas de abundéncia das espécies no lote 15.
Medidas de abundancia das espécies no lote 16.
Medidas de abundéncia das espécies no lote 17.
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Source
Manly, B. J. E. (2005). Métodos Estatisticos Multivariados- uma introduc¢do. Porto Alegre, RS:
Bookman (pg 152)

Examples

data(ManlyTb9.7)
euclid <- as.matrix(dist(ManlyTb9.7[,-11))

heatmap(euclid,
margins= c(6,6),
labRow = ManlyTh9.7%esp,
labCol = ManlyTb9.7%esp,
main = "Heatmap para a matriz de distadncias para as 25 espécies”)

ManlyTb9.8 Bens de tumulos

Description

Conjunto de dados referentes a bens de timulos de um cemitério em Bannadi, nordeste da Tailandia.
Sédo registros de presenga ou auséncia de 38 diferentes artigos em cada um dos 46 timulos, com
informacao adicional sobre se os restos mortais eram de um adulto masculino, feminino ou crianga.
Os sepultamentos estdo na ordem de riqueza de diferentes bens (totais variando de O a 11), e os bens
estdo na ordem de frequéncia de ocorréncia (totais variando de 1 a 18).

Format

Um data. frame com 45 linhas e 38 colunas.

sep Identifica o sepultamento

tipo Identifica os restos Mortais (1 = Adulto masculino; 2 = Adulto Feminino; 3 = Crianga
obj1 Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 1
obj2 Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 2.
obj3 Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 3.
obj4 Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 4.
obj5 Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 5.
obj6 Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 6.
obj7 Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 7.
obj8 Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 8.
obj9 Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 9.

obj1@ Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 10.
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obj11
obj12
obj13
obj14
obj15
obj16
obj17
0bj18
obj19
obj20
obj21
o0bj22
0bj23
obj24
obj25
0bj26
obj27
0bj28
obj29
obj30
obj31
obj32
obj33
obj34
obj35
obj36
obj37
obj38

Source

Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 11.
Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 12.
Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 13.
Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 14.
Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 15.
Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 16.
Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 17.
Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 18.
Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 19.
Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 20.
Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 21.
Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 22.
Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 23.
Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 24.
Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 25.
Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 26.
Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 27.
Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 28.
Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 29.
Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 30.
Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 31.
Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 32.
Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 33.
Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 34.
Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 35.
Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 36.
Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 37.
Presenca (1) ou auséncia (0) do objeto 38.

ManlyTb9.8

Manly, B. J. F. (2005). Métodos Estatisticos Multivariados- uma introdug¢do. Porto Alegre, RS:
Bookman (pg 153 e 154)

Examples

data(ManlyTb9.8)

matdist <- as.matrix(dist(ManlyTh9.8[,-c(1,2)], method = "binary"))
### Mapa de calor para a matriz de dissimilaridades.

heatmap(matdist,

margins= c(6,6),
labRow = ManlyTb9.8%sep,
labCol = ManlyTb9.8%sep)
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MingotiAnA1l Aceitacao de um novo produto comestivel

Description

Pesquisa de mercado feita para avaliar a aceitagdo do consumidor para um novo produto comestivel.
Cada consumidor foi convidado a dar uma nota de 1 a 5 para sete atributos do produto.

Format

Um data. frame com 200 observacdes e 9 varidveis, em que

id Numero de identifica¢do do individuo.

sexo Sexo do individuo (0 para mulheres e 1 para homens).
sabor Nota atribuida ao sabor do produto.

aroma Nota atribuida ao aroma do produto.

cor Nota atribuida a cor do produto.

textu Nota atribuida a textura do produto.

utili Nota atribuida a utilidade do produto.

local Nota atribuida a facilidade de encontrar o produto.

embal Nota atribuida a embalagem do produto.

Source

Mingoti, S.A. (2005). Andlise de dados através de métodos de estatistica multivariada - uma abor-
dagem aplicada. Belo Horizonte, MG: Editora UFMG. (pg 108).

Examples

data(MingotiAnA1)

da <- reshape(MingotiAnAl, direction = "long", varying = list(3:9),
v.names = "notas"”, timevar = "atributo”)
tab<-with(da,data.frame(table(sexo,atributo,notas)))
names(tab)<-c('sexo', 'atributo’', 'notas', 'freq')
library(lattice)
barchart(freg~atributo|sexo, groups=notas,data=tab,
xlab="'Atributo',ylab="'Freq',auto.key=1list(space="top"”, columns=5,
title="Nota", cex.title=1),main="Distribuicdo das notas atribuidas ao produto”,
strip=strip.custom(factor.levels=c("Mulheres”, "Homens")),
scales=list(x=1list(labels=c("Sabor","Aroma","Cor","Textu","Utili","Local”,"Embal"”))))
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MingotiAnA2 Desempenho de 44 funcionarios de uma empresa

Description

Dados referentes a 44 funciondrios de uma empresa, aos quais foram atribuidas notas para de-
sempenho nas vendas, desempenho nos lucros, captagdo de novos clientes, além dos resultados de
quatro testes que medem a habilidade de escrita, l6gica, social e matemadtica.

Format

Um data. frame com 44 observagdes e 8 varidveis, em que

funcio Numero de identificacdo do funciondrio.

venda Nota atribuida ao funciondrio referente ao desempenho nas vendas.

lucro Nota atribuida ao funciondrio referente ao desempenho no lucro da empresa.

clie Nota atribuida ao funciondrio referente ao desempenho na captacdo de novos clientes.
escri Nota atribuida a habilidade do funciondrio na escrita.

logica Nota atribuida a habilidade do funciondrio em légica.

social Nota atribuida a habilidade social do funciondrio.

mate Nota atribuida a habilidade do funcionario em matematica.

Source

Mingoti, S.A. (2005). Anadlise de dados através de métodos de estatistica multivariada - uma abor-
dagem aplicada. Belo Horizonte, MG: Editora UFMG. (pg 123 (Ex 4.2); 126 (Ex 4.3)).

Examples

data(MingotiAnA2)

pairs(MingotiAnA2)

MingotiAnA3 Dados dos domicilios

Description

Dados de uma pesquisa feita em 120 residéncias de uma determinada regido. Os dados contém
informagdes dos domicilios e dos residentes.
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Format
Um data. frame com 120 observacdes e 6 varidveis, em que

dom Identificagdo do domicilio.

loc Fator que indica localidade da residéncia (de 1 a 3).

inst Fator que indica grau de instru¢do do chefe da familia (de 1 a 3).

nres Numero de pessoas residentes no domicilio.

rendm Renda familiar mensal (em quantidade de saldrios minimos).

rendpc Renda familiar mensal per capita (em niimero de saldrios minimos).

Source

Mingoti, S.A. (2005). Anélise de dados através de métodos de estatistica multivariada - uma abor-
dagem aplicada. Belo Horizonte, MG: Editora UFMG. (pg 287).

Examples
data(MingotiAnA3)

library(lattice)

bwplot(inst~rendpc|loc, data=MingotiAnA3,

xlab = "Renda per capita ",
ylab = "Grau de instrugdo”,
main = "Renda e Grau de Instrucdo por Localidade")
MingotiAnA4 Dados relativos as empresas
Description

Dados de 21 empresas, coletados aproximadamente 2 anos antes da faléncia das mesmas, e de outras
25 empresas que nao faliram no periodo.

Format
Um data. frame com 46 observagdes e 6 varidveis, em que

emp Identificacdo da empresa.

grp Fator que indica o grupo em que a empresa estd situada (1 = se a empresa faliu, 2 = se a
empresa ndo faliu).

x1 Fluxo de caixa/ total de débitos.
x2 Rendimento da empresa/ total de patrimonio.
x3 Patrimonio atual/ total de débito.

x4 Patrimonio atual/ rendimento das vendas.
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Source
Mingoti, S.A. (2005). Analise de dados através de métodos de estatistica multivariada - uma abor-
dagem aplicada. Belo Horizonte, MG: Editora UFMG. (pg 290).

Examples

data(MingotiAnA4)
library(car)

scatterplotMatrix(~ x1 + x2 + x3 + x4 | grp, data=MingotiAnA4,
reg.line = FALSE,
spread = FALSE,
smoother = FALSE,

main = "Dispersdo das variaveis de medidas para os dois grupos”)
MingotiAnA5 Selecao de alunos para um programa de pos-graduacao
Description

Um programa de pés-graduagado dividiu 62 candidatos do ano anterior em 3 grupos: (1) candidatos
aprovados, (2) candidatos na lista de espera e (3) candidatos que ndo foram aprovados. Para a nova
selecdo, os responsdveis pensam em considerar a nota da prova de conhecimento especifico e a nota
atribuida ao histérico escolar.

Format

Um data. frame com 62 observagdes e 4 varidveis, em que

cand Numero de identificagdo do candidato.

grupo Grupo ao qual o candidato foi alocado, segundo seu desempenho no processo seletivo (1, 2
ou 3).

nota Nota da prova de conhecimento especifico da drea do programa.

histor Nota atribuida ao histérico escolar do candidato.

Source

Mingoti, S.A. (2005). Anélise de dados através de métodos de estatistica multivariada - uma abor-
dagem aplicada. Belo Horizonte, MG: Editora UFMG. (pg 234)
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Examples

data(MingotiAnA5)
require(lattice)

xyplot(histor ~ nota, groups = grupo, data = MingotiAnA5,
auto.key = TRUE)

MingotiAnA6 Dados de funcionarios da empresa

Description

Dados descritivos dos funciondrios de uma empresa para avaliar qualidade.

Format

Um data. frame com 109 observacgdes e 10 varidveis, em que

func Funciondrios.

grupo Grupo de desempenho nos teste (0 = médio, 1 = melhor).

idade Idade do funciondrio (em anos completos).

sexo Fator que indica sexo (0 = feminino, 1 = masculino).

ecivil Fator que indica estado Civil (1 = solteiro, O = ndo solteiro).

nfilho Numero de filhos.

anexp Anos de experiéncia na funcdo.

testp Nota do teste psicotécnico (de 0 a 50).

testc Nota do teste de conhecimento pratico da fungdo que exerce (de 1 a 10).

satisf Satisfacdo com a vida pessoal ("1" para satisfeito, "0" para nfo satisfeito).

Source

Mingoti, S.A. (2005). Anélise de dados através de métodos de estatistica multivariada - uma abor-
dagem aplicada. Belo Horizonte, MG: Editora UFMG. (pg 292).

Examples

data(MingotiAnA6)
library(car)

scatterplotMatrix(~ testp + testc + anexp | grupo, data=MingotiAnA6,
reg.line=FALSE,
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spread=FALSE,
smoother=FALSE,
main="Dispersdo das variadveis de medidas para os dois grupos")

MingotiTb2.1 Rochas de uma determinada regiao

Description

Dados relativos a uma amostra de 12 rochas de uma certa regiao no qual tem as porcentagens de
quartzo, feldspato e um indice que mede cor para cada uma das rochas.

Format

Um data. frame com 12 observagdes e 4 varidveis, em que

rocha Numero da rocha amostrada.
grtz Porcentagem de quartzo.
fdsp Porcentagem de feldspato.

cor Indice que mede a cor.

Source

Mingoti, S. A. (2005). Andlise de dados através de métodos de estatistica multivariada: uma abor-
dagem aplicada. Belo Horizonte, MG: Editora UFMG. (pg 42).

Examples

data(MingotiTh2.1)

pairs(~qrtz + cor + fdsp,
data = MingotiTb2.1,
main = "Matriz de dispersdo das variaveis da rocha”)



MingotiTb2.2 203

MingotiTb2.2 Notas de estudantes em tres provas

Description

Notas obtidas em uma turma de estudantes em trés provas de uma determinada disciplina.

Format
Um data. frame com 19 observagdes e 4 varidveis, em que

est Identificagdo do estudante.
p1 Nota obtida na primeira prova variando de 0 a 25.
p2 Nota obtida na segunda prova variando de 0 a 25.

p3 Nota obtida na terceira prova variando de 0 a 25.

Source

Mingoti, S. A. (2005). Anélise de dados através de métodos de estatistica multivariada: uma abor-
dagem aplicada. Belo Horizonte, MG: Editora UFMG. (pg 52).

Examples

data(MingotiTb2.2)

pairs(~ p1 + p2 + p3,

data = MingotiTb2.2,
main = "Matriz de dispersdo das 4 notas")
MingotiTb3.1 Receitas e patrimonio de empresas
Description

Dados de 12 empresas sobre ganhos (bruto e liquido) e patriménio acumulado num determinado
periodo.

Format
Um data. frame com 12 observagdes e 4 varidveis, em que

emp Identificagdo da empresa.
gbt Ganho bruto da empresa (em unidades monetarias).
glg Ganho liquido da empresa (em unidades monetarias).

patr PatrimOnio acumulado (unidades monetarias).
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Source

Mingoti, S. A. (2005). Anélise de dados através de métodos de estatistica multivariada: uma abor-
dagem aplicada. Belo Horizonte, MG: Editora UFMG. (pg 42).

Examples
library(car)

data(MingotiTh3.1)

scatterplotMatrix(~ght + glgq + patr,

data = MingotiTbh3.1,
main = "Dispersdo das variaveis")
MingotiTb3.10@ Dados relativos aos pesos de unidades empacotadas

Description

Dados de 10 unidades (produtos embalados) selecionadas aleatoriamente de cada uma de duas
maquinas de empacotamento de determinada empresa, durante o periodo de produgdo. Foram reg-
istrados os pesos das 20 unidades.

Format
Um data. frame com 20 observagdes e 2 varidveis, em que
maq Identificagdo da maquina (A ou B).

peso Peso das 20 unidades coletadas das duas maquinas de empacotamento (gramas).

Source

Mingoti, S.A. (2005). Analise de dados através de métodos de estatistica multivariada - uma abor-
dagem aplicada. Belo Horizonte, MG: Editora UFMG. (pg 75).

Examples
data(MingotiTh3.10)

library(lattice)

bwplot(peso~maq, data = MingotiTbh3.10, xlab = "Maquina")
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MingotiTbh3.5 Impressoes sensoriais de marcas de coxinha de galinha

Description

Dados de 8 marcas de coxinha de galinha, avaliados em 4 atributos (sabor, aroma, qualidade da
massa e qualidade do recheio) avaliados por 5 julgadores numa escala de 1 a 5, quanto maior a nota
melhor a classificacdo do atributo. Os dados de entrada da tabela referem-se a média das notas dos
5 julgadores, para cada marca e cada atributo.

Format

Um data. frame com 8 observacgdes e 5 varidveis, em que

marca Identificagdo da marca.

sabor Média das notas dos juizes para o sabor da coxinha de galinha.
aroma Meédia das notas dos juizes para o aroma da coxinha de galinha.
massa Média das notas dos juizes para a qualidade da massa.

recheio Média das notas dos juizes para a qualidade do recheio.

Source

Mingoti, S. A. (2005). Anélise de dados através de métodos de estatistica multivariada: uma abor-
dagem aplicada. Belo Horizonte, MG: Editora UFMG. (pg 42).

Examples

data(MingotiTh3.5)
library(car)
scatterplotMatrix(~sabor + aroma + massa + recheio,

data = MingotiTb3.5,
main = "Matriz de dispersédo”)
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MingotiTb3.7 Dados de amostras de solo

Description
Dados de 25 amostras de determinado tipo de solo. Para cada amostra foram registradas as porcent-
agens de areia, sedimentos, argila e a quantidade de material orgéanico.
Format
Um data. frame com 25 observagdes e 5 varidveis, em que
amst Identificagdo da amostra.
areia Porcentagem de areia.
sed Porcentagem de sedimentos.

arg Porcentagem de argila.

morg Quantidade de material orgénico.

Source

Mingoti, S.A. (2005). Andlise de dados através de métodos de estatistica multivariada - uma abor-
dagem aplicada. Belo Horizonte, MG: Editora UFMG. (pg 73).

Examples

data(MingotiTh3.7)
library(car)

scatterplotMatrix(~ amst + areia + sed + arg + morg,

data = MingotiTb3.7, main = "Matriz de graficos de dispersédo”)
MingotiTb6.1 Renda mensal de seis individuos de certa localidade
Description

Dados referente as rendas mensais (em quantidade de saldrios minimos) e as idades de seis indivi-
duos de uma localidade.
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Format
Um data. frame com 6 observacgdes e 3 varidveis, em que
id Identificag¢do do individuo (A-F).
renda Renda mensal (em quantidade de saldrios minimos).
idade Idade do individuo.

Source

Mingoti, S.A. (2005). Anélise de dados através de métodos de estatistica multivariada - uma abor-
dagem aplicada. Belo Horizonte, MG: Editora UFMG. (pg 159).

Examples

data(MingotiTh6.1)
library(lattice)
xyplot(renda ~ idade,

data = MingotiTb6.1,
ylab="Renda mensal”)

MingotiTb6.8 Indices de desenvolvimento de paises

Description

Dados referentes a indices de expectativa de vida, educacdo, renda (PIB) e estabilidade politica e de
seguranga de 21 paises. Os indices foram construidos segundo metodologia da ONU. Para qualquer
um deles, maiores valores sdo indicadores de melhor qualidade de vida.

Format

Um data. frame com 21 observagdes e 5 varidveis, em que

pais Nomes dos 21 paises.

expecvida Indice baseado na esperanca de vida, medindo a realizacdo relativa de um pais na es-
peranga de vida ao nascer.

educ Indice referente ao nivel de educagdo, medindo a realizacdo relativa de um pais tanto na alfa-

betizacdo de adultos quanto na escolarizag¢do bruta combinada dos niveis primdrio, secundério
€ superior.

pib Indice baseado no PIB, calculado utilizando o PIB per capita ajustado (délares).

estabpoli Indice baseado na percepcio da probabilidade de desestabilizacio (tensdes étnicas,
conflito armado, etc).
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Source

Mingoti, S.A. (2005). Andlise de dados através de métodos de estatistica multivariada - uma abor-
dagem aplicada. Belo Horizonte, MG: Editora UFMG. (pg 184).

Examples

data(MingotiTh6.8)

pairs(MingotiTh6.8)

MingotiTb8.1 Renda e o numero de filhos

Description

Dados relativos a 257 individuos classificados de acordo com a renda e nimero de filhos.

Format

Um data. frame com 3 observacdes e 5 varidveis, em que

renda Renda, medida em 3 categorias (menos de 2000, 2000 a 5000 e 5000 ou mais), em unidades
monetarias.

ief Individuos que ndo tem filhos (igual a zero filhos).
i1f Individuos que tem 1 filho (igual a um filho).
i2f Individuos que tem 2 filhos (igual a dois filhos).

m2f Individuos que tem mais de 2 filhos (mais que dois filhos).

Source

Mingoti, S. A. (2005). Anélise de dados através de métodos de estatistica multivariada: uma abor-
dagem aplicada. Belo Horizonte, MG: Editora UFMG. (pg 258).

Examples

data(MingotiTh8.1)
library(lattice)

xyplot(iof + i1f + i2f + m2f ~ renda,
data = MingotiTbh8.1,
ylab = "Ndmero de individuos”,
auto.key = TRUE)
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obras Obras Contidas no labestData

Description

Obras cujos conjuntos de dados foram passados para o pacote labestData.

BANZATTO, D. A.; KRONKA, S. D. Experimentacfo agricola. 4th ed. Jaboticabal, SP: Funep,
2013.

BARBIN, D. Planejamento e analise estatistica de experimentos agronéomicos. 2nd ed. Lond-
rina, PR: Mecenas, 2013.

BARROS, W. S.; DIAS, L. A. S. Biometria experimental. Vicosa, MG: Editora UFV, 2009.
CHARNET, R.; LUNA FREIRE, C. DE; CHARNET, E.; BONVINO, H. Analise de modelos de
regressao linear com aplicac¢oes. 2nd ed. Campinas, SP: Editora Unicamp, 2008.

COSTA, A. E B.; EPPRECHT, E. K.; CARPINETTI, L. Controle estatistico de qualidade. 2nd
ed. Sao Paulo, SP: Atlas, 2010.

COSTA, J. R. Técnicas experimentais aplicadas as ciéncias agrarias., 2003. Seropédica, RJ: Em-
brapa Agrobiologia (Documentos 163). Disponivel em: http://www.ica.ufmg.br/mestrado_
doutorado/images/stories/arquivos_mestrado/experimentao%20@agrcola.pdf.
DEMETRIO, C. G. B.; ZOCCHLI, S. S. Modelos de regressdo., 2011. Piracicaba, SP. ESALQ
(apostila). Disponivel em: http://www.lce.esalq.usp.br/arquivos/aulas/2011/LCE5801/
Apostila.pdf.

FARIA, J. C. Notas de aulas expandidas: Metodologia e estatistica experimental., 2009. I1héus, BA.
UESC (apostila). Disponivel em: http://nbcgib.uesc.br/lec/download/faria/apostilas/
CETQ76_12ed_1pf.pdf.

FERREIRA, D. F. Estatistica multivariada. 2nd ed. Lavras, MG: Editora UFLA, 2011.

MANLY, B. F. Métodos estatisticos multivariades: Uma introducio. Porto Alegre: Bookman,
2005.

MINGOTI, S. A. Analise de dados através de métodos de estatistica multivariada: Uma abor-
dagem aplicada. Belo Horizonte, MG: Editora UFMG, 2005.

PAULA, G. A. Modelos de regressdao: Com apoio computacional., 2004. Sao Paulo, SP. IME-USP
(apostila). Disponivel em: https://www.ime.usp.br/~giapaula/texto_2013.pdf.

PIMENTEL-GOMES, F. Curso de estatistica experimental. 15th ed. Piracicaba, SP: FEALQ,
2009.

RAMALHO, M. A. P.; FERREIRA, D. F.; OLIVEIRA, A. C. Experimentacio em genética e
melhoramento de plantas. 2nd ed. Lavras, MG: Editora UFLA, 2005.

RAMOS, E. M. L. S.: ALMEIDA, S. S; ARAUJO, A. R. Controle estatistico da qualidade. 1st
ed. Porto Alegre, RS: Bookman, 2013.

STORCK, L.; GARCIA, B. C.; LOPES, S. J.; ESTEFANEL, V. Experimentacio vegetal. 3rd ed.
Santa Maria, RS: Editora UFSM, 2011.

VIEIRA, S. Estatistica experimental. 2nd ed. Sdo Paulo, SP: Atlas, 1999.

ZIMMERMANN, F. J. Estatistica aplicada a pesquisa agricola. 1st ed. Santo Antonio de Goids,
GO: Embrapa Arroz e Feijao, 2004.


http://www.ica.ufmg.br/mestrado_doutorado/images/stories/arquivos_mestrado/experimentao%20agrcola.pdf
http://www.ica.ufmg.br/mestrado_doutorado/images/stories/arquivos_mestrado/experimentao%20agrcola.pdf
http://www.lce.esalq.usp.br/arquivos/aulas/2011/LCE5801/Apostila.pdf
http://www.lce.esalq.usp.br/arquivos/aulas/2011/LCE5801/Apostila.pdf
http://nbcgib.uesc.br/lec/download/faria/apostilas/CET076_12ed_1pf.pdf
http://nbcgib.uesc.br/lec/download/faria/apostilas/CET076_12ed_1pf.pdf
https://www.ime.usp.br/~giapaula/texto_2013.pdf
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PaulaEgl.12.2 Pacientes com Processo Infecioso Pulmonar

Description
Um total de 175 pacientes com processo infecioso pulmonar atendidos no hospital no periodo acima
foram classificados por algumas varidveis.

Format
Um data. frame com 175 observacdes e 5 varidveis.

tipo Tipo de tumor (maligno, benigno).

idade Idade do paciente (em anos).

sexo Sexo do paciente (masculino, feminino).

hl Intensidade da célula histidcitos-linfocitos (ausente, discreta, moderada, intensa).

ff Intensidade da célula fibrose-frouxa (ausente, discreta, moderada, intensa).

Source
Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdao: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Eg 1.12.2, p?g. 85)

Examples

data(PaulaEg1.12.2)
str(PaulakEg1.12.2)

library(lattice)
bwplot(idade ~ hl | tipo,
data = PaulaEgl.12.2,
ylab = "Idade",
xlab = "Intensidade da célula histidécitos-linfécitos”)

bwplot(idade ~ ff | tipo,

data = PaulaEgl.12.2,
ylab = "Idade",
xlab = "Intensidade da célula fibrose-frouxa")

barchart(table(PaulaEgl.12.2%tipo,PaulaEgl.12.2%$hl),
auto.key=list(space="top", columns=2,

cex.title=1,

rectangles = TRUE,

points=FALSE))
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PaulaEgl.12.4 Desenvolvimento de Massa Tumoral em Ratos

Description

Estudo realizado para avaliar a influéncia da série (passagem do tumor) na morte (caquexia) de certa
espécie de rato. Um total de 204 animais teve tumor inoculado num determinado momento da série.
Para cada animal, além do grupo de passagem, foram observadas as varidveis presenca de massa
tumoral, caquexia e o tempo de observacao.

Format
Um data. frame com 204 observacdes e 4 varidveis.

grupo Grupo de passagem (0 a 28).
massat Presenca de massa tumoral (sim ou nfo).
caq Caquexia (sim ou nao).

tempo Tempo de sobrevivéncia (em dias).

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Eg 1.12.4, pag. 90)

Examples

data(PaulaEgl1.12.4)
str(PaulaEgl1.12.4)

library(lattice)

xyplot(tempo ~ grupo | massat,
groups = caq,
data = PaulaEgl1.12.4,
type = c("p", "smooth"),
xlab = "Grupo”,
ylab = "Tempo”,
main = paste("Tempo de sobrevivéncia vs grupo de passagem\n”,
"(segundo caquexia e presenca de massa tumoral)"),
auto.key = list(space = "top"”, columns = 2,
title = "Presenca de caquexia”, cex.title =1,
lines = TRUE, points = FALSE))

bwplot(tempo ~ massat | caq,
data = PaulaEgl1.12.4,
ylab = "Tempo”,
xlab = "Presenca de massa tumoral”,
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main = paste("Bwplot para Caquexia ndo Presente\n”,
"(a esquerda) ou Presente (a direita)"”))

PaulaEg1.12.5 Consumo de Combustivel

Description

Dados referentes ao consumo de combustivel em 48 estados norte-americanos. O interesse nesse
estudo € tentar explicar o consumo de combustivel com base em varidveis econdmicas.

Format
Um data. frame com 48 observagdes e 6 variaveis.

est Estado.

taxa Taxa do combustivel no estado (em USD).
licen Proporgdo de motoristas licenciados.

renda Renda percapita (em USD).

estr Ajuda federal para as estradas (em 1000 USD).
cons Consumo de combustivel por habitante.

Source
Paula, G. A. (2004). Modelos de regressao: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Eg 1.12.5, p?g. 94)

Examples

data(PaulaEg1.12.5)
str(PaulakEg1.12.5)
library(lattice)
library(car)

scatterplotMatrix( ~ cons + taxa + licen + renda + estr,
data = PaulaEgl.12.5)

xyplot(cons ~ est,
ylab = "Consumo"”,
xlab = "Estados”,
data = PaulaEgl.12.5,
type = 'h’',
main = "Consumo por Habitante em cada Estado”,
grid = TRUE)



PaulaEgl.12.6 213

PaulaEgl.12.6 Salario de Executivos

Description

Dados referentes ao saldrio anual de uma amostra aleatéria de 220 executivos (145 homens e 75
mulheres). O saldrio serd relacionado com as varidveis: sexo, anos de experiéncia no cargo e
posicdo na empresa.

Format

Um data. frame com 220 observacdes e 4 varidveis.

sal Saldrio anual (em mil USD).
sexo Sexo (masculino, feminino).
pos Posicdo na empresa (escore de 1 a2 9).

aexp Experiéncia (em anos).

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Eg 1.12.6, p?g. 97)

Examples

data(PaulaEg1.12.6)
str(PaulaEg1.12.6)
library(lattice)

xyplot(sal ~ aexp | sexo,
data = PaulaEgl.12.6,
type = c("p”, "smooth"),
xlab = "Anos de experiéncia”,
ylab = "Salario”,
main = "Dispersdo de Salario por Anos de Experiéncia”)
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PaulaEg2.4.2 Captura de Peixes via Espinhel de Fundo no Litoral Paulista

Description

Dados parciais de um estudo sobre a atividade de frotas pesqueiras de espinhel de fundo baseadas
no litoral paulista ( Santos e Ubatuba). Neste estudo uma amostra de 156 embarcagdes pesqueiras,
destinadas a pesca do peixe-batata, foi analisada no periodo de 1995 a 1999. Para cada embarcacio
foram consideradas varidveis sobre a frota (Santos ou Ubatuba), ano, trimestre, latitude, longitude,
dias de pesca, quantidade de peixes capturados e a captura por unidade de esforco (definida como
divisdo da quantidade de peixe capturado pelos dias de pesca).

Format

Um data. frame com 156 observacdes e 8 varidveis.

frota Fator com dois niveis que indica de qual frota é a embarcacgdo, Santos ou Ubatuba.

ano Fator com cinco niveis que representa o ano, de 1995 a 1996.

trim Fator com quatro niveis que representa o trimestre em estudo, de 1 a 4.

lat Latitude, definida como distidncia ao Equador medida ao longo do meridiano de Greenwich.
long Longitude, definida como distancia ao meridiano de Greenwich medida ao longo do Equador.
dias Dias de pesca.

captura Quantidade de peixes-batata capturados, em kg.

cpue Captura por unidade de esforgo, calculada como razdo da quantidade de peixes-batata cap-
turados (captura) pelo nimero de dias de pesca dias.

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdao: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exemplo 2.4.2, pag. 127)

References

Paula, G. A., Oshiro, C. H. (2001). Relatério de Andlise Estatistica sobre o Projeto: Anélise de
Captura por Unidade de Esforco de Peixe-Batata na Frota Paulista. RAE-CEA0102, IME-USP.

Examples
data(PaulaEg2.4.2)
str(PaulaEg2.4.2)

# Separando as covariaveis numéricas
index <- sapply(PaulaEg2.4.2, is.numeric)

# Numero de observacbes em cada combinacdo das covaridveis
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# ndo numéricas
ftable(table(PaulakEg2.4.2[, !index]))

library(lattice)

# Relacdo marginal da variavel resposta com as covaridveis
# ndo numéricas

bwplot(cpue ~ frota, data = PaulaEg2.4.2)

bwplot(cpue ~ ano, data = PaulaEg2.4.2)

bwplot(cpue ~ trim, data = PaulaEg2.4.2)

# Relacdo da variavel resposta com as combinacgbes das
# covariaveis ndo numéricas
ue <- with(PaulaEg2.4.2, paste(ano, trim, sep = "-"))
bwplot(cpue ~ ue | frota, data = PaulaEg2.4.2,

scales = list(x = list(rot = 90)))

# Verificando a suposicdo de coeficiente de variacdo constante,

# desconsiderando as covariaveis tri e numéricas

resumo <- aggregate(cpue ~ frota + ano, data = PaulaEg2.4.2,
FUN = function(x) {

c("Média"” = mean(x),
"D.Padrao” = sd(x),
"C.Variagdo" = sd(x)/mean(x),

"n" = length(x))
1))

ftable(xtabs(cpue ~ frota + ano, data = resumo))

# Relagcdo das covariadveis numéricas
splom(~PaulaEg2.4.2[, index], groups = frota,
data = PaulaEg2.4.2,
auto.key = list(column = 2))

PaulaEg2.4.3 Valores Pagos de Seguros sob Influencia de Representacao Legal

Description

Dados referentes aos valores pagos de seguros individuais por danos com acidentes pessoais no
periodo de janeiro de 1998 a junho de 1999 (18 meses). O estudo completo (Jong e Heller, 2008)
contém o acompanhamento dos seguros desde 1989. No periodo considerado aqui foram pagos 769
seguros, sendo armazenadas as informacdes: se houve representacdo legal, tempo operacional para
pagamento e més em que ocorreu o acidente.

Format
Um data. frame com 769 observacdes e 4 varidveis.

valor Valor pago do seguro, em ddlares australianos.
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r1 Fator com dois niveis que indica, se no seguro em anélise, ha representacio legal do individuo.

mes Fator com 15 niveis que indica o més de ocorréncia do acidente. Os niveis deste fator sdo
codificados e nao informou-se quais os meses que eles representam.

to Tempo operacional para pagamento do seguro. Essa varidvel assume valores de 0,1 a 31,9, pois
s@o considerados apenas os 18 ultimos meses do estudo.

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdao: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exemplo 2.4.3, pag. 136)

References

De Jong, P., Heller, G. Z. (2008). Generalized linear models for insurance data (Vol. 136). Cam-
bridge: Cambridge University Press.

Examples

data(PaulaEg2.4.3)
str(PaulakEg2.4.3)

# NUmero de seguros pagos em cada combinagdo de més e
# representagdo legal

ftable(table(PaulakEg2.4.3[, c("mes”, "r1")1))
table(PaulaEg2.4.3[, c("r1")1)

library(lattice)

xyplot(log(valor) ~ to | rl,
data = PaulaEg2.4.3,
type = c("p”, "g", "smooth"),
lwd = 2,
strip = strip.custom(
strip.names = TRUE,
var.name = "Representagao Legal”,
sep = ": "))

densityplot(~valor | rl,
data = PaulaEg2.4.3,
grid = TRUE,
scales = list(x = list(relation = "free")),
strip = strip.custom(
strip.names = TRUE,
var.name = "Representacdo Legal”,

sep = ": "))
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PaulaEg2.5.2 Adubacao de Nitrogenio e Fosfato em Milhos

Description

Dados de um experimento inteiramente casualizado em que a produtividade de milho € estudada
segundo combinacdes de quantidades de nitrogé€nio (N) e fosfato (P205) utilizadas na adubacdo.

Format
Um data. frame com 30 observagdes e 3 varidveis.
N Quantidade de nitrogé€nio utilizada na adubagdo, em libras/acre.

P205 Quantidade de fosfato utilizada na adubag@o, em libras/acre.

prod Produtividade de milho, em libras/acre.

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdao: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exemplo 2.5.2, pag. 144)

Examples

data(PaulaEg2.5.2)
str(PaulaEg2.5.2)

ftable(table(PaulaEg2.5.2[, c("N", "P205")1))

library(reshape?2)
da <- melt(PaulaEg2.5.2, id.vars = 3,
variable.name = "adub”,
value.name = "qtde")
library(lattice)
xyplot(prod ~ qtde | adub,
data = da,

n.an

type = c("p", "g", "smooth"),
strip = strip.custom(
factor.levels = c(”"Nitrogénio”, "Fosfato")))
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PaulaEg2.8.1 Comparacao de Tipos de Snack

Description

Dados de um experimento desenvolvido pelo Departamento de Nutri¢do da Faculdade de Satdde
Publica da USP em que 5 tipos diferentes de um novo snack, com baixo teor de gordura e de 4cidos
graxos, foram comparados ao longo de 20 semanas. Nesse novo produto a gordura vegetal hidro-
genada, responsdvel pela fixacdo do aroma do produto, foi substituida, totalmente ou parcialmente,
por dleo de canola. Ao todo foram produzidas 750 observagdes, referentes a 15 avaliacdes para
cada tipo de snack a cada 2 semanas.

Format

Um data. frame com 750 observacdes e 3 varidveis.

semana Semana da avaliacdo.

tipo Tipo de snack avaliado. Os niveis representam as seguintes configuragdes: A: 22% de gordura,
0% de 6leo de canola, B: 0% de gordura, 22% de dleo de canola, C: 17% de gordura, 5% de
6leo de canola, D: 11% de gordura, 11% de 6leo de canola e E: 5% de gordura, 17% de 6leo
de canola.

fnpc Forga necessaria para o cisalhamento.

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdao: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exemplo 2.8.1, pdg. 150; Exemplo 2.9.3, pag. 169.)

Examples

data(PaulaEg2.8.1)
str(PaulaEg2.8.1)

# Experimento balanceado, 15 observagdes para cada tipo em cada
# semana

ftable(PaulaEg2.8.1[, c("tipo”, "semana")])

xtabs(fnpc ~ tipo + semana, data = PaulaEg2.8.1)

library(lattice)
bwplot(fnpc ~ tipo | factor(semana),
data = PaulaEg2.8.1,
as.table = TRUE,
strip = strip.custom(strip.names = TRUE,
var.name = "semana"))

# Estatisticas descritivas
resumo <- aggregate(fnpc ~ tipo + semana,
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data = PaulaEg2.8.1,
FUN = function(x) {
c("Média" = mean(x),
"D.Padrao” = sd(x),
"C.Variagao” = sd(x)/mean(x),
"n" = length(x))
b))

ftable(xtabs(fnpc ~ tipo + semana, data = resumo))

xyplot(fnpc[, "Média"] ~ semana,
groups = tipo,
data = resumo,
type = c("1", "g"),
auto.key = list(
points = FALSE,
lines = TRUE,
title = 'snack',
corner = c(0.1, 0.9)))

PaulaEg3.5.1 Associacao entre fungicida e desenvolvimento de tumor

Description

Dados de um experimento realizado para avaliar o possivel efeito cancerigeno do fungicida Avadex.
Foram utilizados 403 camundongos. Desses, 65 receberam o fungicida e foram acompanhados
durante 85 semanas, verificando-se o desenvolvimento ou ndo de tumor cancerigeno. Os demais
animais ndo receberam o fungicida (grupo controle) e também foram acompanhados pelo mesmo
periodo.

Format

Um data. frame com 4 observacdes e 4 varidveis, em que

sexo Sexo do camundongo (macho = 1 e fémea = 0).
trat Identifica a presenca ou nao do tratamento (sim = 1 e ndo = 0).
casos Numero inteiro que identifica a quantidade de casos ocorridos.

exp Quantidade de camundongos expostos.

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdao: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Eg 3.5.1 pag. 201)
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Examples

library(lattice)
data(PaulaEg3.5.1)

barchart(casos/exp ~ trat | sexo, data = PaulaEg3.5.1,
xlab="Grupo”, ylab="Proporgdo de casos”,
scales=list(x=list(labels=c("Controle"”,"Tratado"))),
strip=strip.custom(var.name="Sexo",
factor.levels=c(" Fémea”, "Macho"),
strip.levels=rep(TRUE,2)),
main="Associacdo entre fungicida e desenvolvimento de tumor”)

PaulaEg3.5.2 Efeito de extrato vegetal

Description

Dados de um experimento conduzido para avaliar o efeito de diversos extratos vegetais na mortal-
idade de embrides de Biomphalaria Glabrata. Para o extrato vegetal aquoso frio de folhas de P.
Hpyrsiflora foram consideradas 7 amostras, sendo que em cada uma delas 50 embrides foram sub-
metidos a uma particular dose do extrato vegetal, registrando-se, apds o vigésimo dia, o nimero de
embrides mortos.

Format

Um data. frame com 2 observacgdes e 3 varidveis, em que

dose Dose de extrato vegetal aplicada (em partes por milhdo).

emb Numero observado de embrides mortos.

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Eg 3.5.2 pag. 203)

Examples

library(lattice)
data(PaulaEg3.5.2)
str(PaulaEg3.5.2)

barchart(emb/(sum(emb)) ~ dose, data = PaulaEg3.5.2,
stack=TRUE, col= "lightblue”,
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xlab="Dose (em ppm)", ylab="Proporgdo de embrides mortos”,
main="Efeito de extrato vegetal”)

PaulaEg3.6.11a Exposicao de besouros

Description

Dados de um estudo sobre o efeito da exposicdo de besouros adultos a diferentes doses de disulfeto
de carbono gasoso (CS2), durante cinco horas. Foram registrados os nimeros de besouros mortos.

Format

Um data. frame com 8 observacdes e 3 varidveis, em que

mortos Quantidade observada de besouros mortos.
exp Quantidade de besouros expostos a cada dose.

dose Dose de disulfeto de carbono gasoso a qual os besouros foram expostos.

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Eg 3.6.11a pag. 237)

Examples

library(lattice)
data(PaulaEg3.6.11a)
str(PaulaEg3.6.11a)

xyplot(mortos/(sum(mortos)) ~ dose, data = PaulakEg3.6.11a,

type = "o",
xlab = "Dose de disulfeto de carbono gasoso”,
ylab = "Proporgdo de besouros mortos”,

main = expression("Exposicdo de besouros a"~CS[2]))
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PaulaEg3.6.11b Idade do inicio da menstruacao em garotas de Varsovia

Description
Dados de um estudo em que se investigou a idade do inicio da menstruacdo em 3918 garotas de
Varsévia. Para 25 médias de idade foram observadas a ocorréncia ou nio do inicio de periodos de
menstruacio nas adolescentes.

Format
Um data. frame com 25 observagdes e 3 varidveis, em que
menst Numero de garotas menstruando.

entre Numero de garotas entrevistadas.

idade Idade media.

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Eg 3.6.11b pag. 241)

Examples

library(lattice)
data(PaulaEg3.6.11b)
xyplot((menst/entre) ~ idade, data = PaulaEg3.6.11b,

type = c("p","a"),
xlab = "Idade média”,

ylab = "Meninas menstruando/Entrevistadas”,
main = "Idade do inicio da menstruacdo em garotas de Varsévia.")
PaulaEg3.6.9c Preferencia de consumidores
Description

Dados sobre a preferéncia de consumidores americanos com rela¢do a automdveis. Uma amostra
aleatdria de 263 consumidores foi considerada. As seguintes varidveis foram observadas para cada
comprador: preferéncia quanto ao tipo de automdvel, idade, sexo e estado civil.
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Format
Um data. frame com 263 observacdes e 4 varidveis, em que

pref Preferéncia do comprador por um tipo de automével (1 = americano, 0 = japonés).
idade Idade do comprador (em anos).
sexo Sexo do comprador (0 = masculino; 1 = feminino).

est Estado civil do comprador (0 = casado, 1 = solteiro).

Source
Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdao: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Eg 3.6.9c pag. 231)

Examples

library(lattice)
data(PaulaEg3.6.9c)
str(PaulaEg3.6.9c)

bwplot(idade ~ pref, data = PaulaEg3.6.9c,
type:llpll’
xlab="Preferéncia - Japonés e Americano”,
ylab="Idade do Comprador",

main="Preferéncia"”)

PaulaEg4.2.6 Perfis de Clientes de uma Loja nas Areas de uma Cidade

Description

Dados apresentados em Neter et al. (1996) sobre um estudo do perfil dos clientes de determinada
loja oriundos de 110 dreas de uma cidade. O interesse do estudo € relacionar o niimero esperado de
clientes em cada drea com as demais cinco varidveis explicativas registradas

Format
Um data. frame com 110 observacdes e 6 varidveis.

nclien Numero de clientes da loja na drea.

ndomic Numero de domicilios na drea (em mil).

renda Renda média anual da area (em mil USD).

idade Idade média dos domicilios (em anos).

distac Distancia entre a drea e o concorrente mais préoximo (em milhas).

distal Distancia entre a 4rea e a loja (em milhas).
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Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdao: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exemplo 4.2.6, pag. 299)

References

Neter, J., Kutner, M. H., Nachtsheim, C. J., Wasserman, W. (1996). Applie Linear Regression
Models (3tr ed.). Irwin, Illinois.

Examples

data(PaulaEg4.2.6)
str(PaulaEg4.2.6)

library(lattice)
splom(Paulakg4.2.6, type = c("p"”, "smooth"), lwd = 2)

PaulaEg4.3.6 Ausencia Escolar de Estudantes Australianos

Description

Dados provenientes de um estudo sociolégico desenvolvido na Austrdlia com 146 estudantes de 8
série e ensino médio. Nesse estudo avaliou-se a auséncia escolar (contagem de dias ausentes) com
0 objetivo de avaliar sua relacao com etnia, sexo, ano que o aluno estd cursando e desempenho
escolar.

Format
Um data. frame com 146 observacdes e 5 varidveis.
etnia Fator com dois niveis que indica se o aluno € aborigene da prépria regiao (A) ou nio abori-
gene (N).
sexo Fator com dois niveis que indica o sexo do aluno: masculino (M) ou feminino (F).

ano Fator com quatro niveis que indica o ano que o aluno esta cursando: 8* série (F0), 1° ano do
ensino médio (F1), 2° ano do ensino médio (F2) ou 3° ano do ensino médio (F3).

desemp Fator com dois niveis que indica o desempenho do aluno: baixo (SL) ou normal (AL).

ndias Numero de dias ausentes no ano letivo.

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdao: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exemplo 4.3.6, pag. 312)
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References

Venables, W. N., Ripley, B. D. (1999). Modern Applied Statistics with S-Plus (3rd ed.). Springer,
New York.

Examples

data(PaulaEg4.3.6)
str(PaulaEg4.3.6)

# Numero de observacbes em cada combinacdo. Para modelagem ndo sera
# possivel a estimagdo de algumas interagoes
ftable(PaulaEg4.3.6[, -5])

# Auséncia escolar seccionadas pelas varidveis explicativas
xtabs(ndias ~ ., data = PaulaEg4.3.6)

# Relacdo média-variancia
aggregate(ndias ~ ., FUN = function(x) c(mean(x), var(x)),
data = PaulaEg4.3.6)

library(latticeExtra)
f11 <- c("Aborigene”, "Ndo Aborigene")
f12 <- c("Feminino”, "Masculino”)
useQuterStrips(
xyplot(ndias ~ ano | etnia + sexo,
groups = desemp,
data = PaulaEg4.3.6,
type = c("p”, "a", "g"),
ylab = 'Numero de dias ausente',
auto.key = list(
columns = 2, cex.title =1,
title = "Desempenho escolar")),
strip = strip.custom(factor.levels = f11),
strip.left = strip.custom(factor.levels = f12))

PaulaEg5.2.8a Numero de Acaros em Placas de Esterco de Gado

Description

Dados de um experimento desenvolvido para estudar a distribuicdo do nimero de dcaros em pla-
cas de esterco de gado bovino no estado de Sdo Paulo, obtidos por Paula e Tavares, 1992. Essas
placas sdo depésitos de ovos da mosca do chifre (Haematobia irritans), uma das pragas mais im-
portantes da pecudria brasileira. Os 4caros sdo inimigos naturais da mosca do chifre, uma vez que
se alimentam de ovos e larvas dessas moscas.
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Format

Um data. frame com 102 observacdes e 8§ varidveis.

esp2 Numero de dcaros coletados da espécie 2.

esp3 Numero de dcaros coletados da espécie 3.

esp6 Numero de dcaros coletados da espécie 6.

esp14 Numero de 4caros coletados da espécie 14.

placa Nimero de partes da placa de esterco onde foram coletados os dcaros. (1 ou 6)
posic Posicdo na placa de esterco onde foram coletados os dcaros (central ou lateral).

reg Regido onde a placa de esterco foi coletada (S@o Roque, Pindamonhangaba, Nova Odessa ou
Ribeirdo Preto).

temp Temperatura no local da coleta, medida C°.

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdao: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exemplo 5.2.8a, pag. 359)

References
Paula, G. A. e Tavares, H. R. (1992). Relatério de Andlise Estatistica sobre o Projeto: Acaros

Associados ao Esterco Bovino. Subsidios para Controle Biolégico da Mosca do Chifre. RAECEA
9206, IME-USP

Examples

data(PaulaEg5.2.8a)
str(PaulaEg5.2.8a)
library(lattice)

index <- sapply(PaulaEg5.2.8a, is.numeric)
splom(PaulaEg5.2.8a[, index],

nn non

type = c("p”, "g"),
lwd = 2, col.line = 1)
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PaulaEg5.2.8c Manchas na Folha de Cevada

Description

Dados apresentados em McCullagh e Nelder (1989), envolvendo a incidéncia de um tipo de mancha
observada na folha da cevada, com 10 variedades em 9 diferentes locagdes.

Format
Um data. frame com 90 observagdes e 3 varidveis.
incid Propor¢do da drea afetada na folha de cevada.

local Local onde foi realizado o experimento (1-9).

varied Variedade de cevada (1-10).

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exemplo 5.2.8a, pag. 367)

References
McCullagh, P. e Nelder, J. A. (1989). Generalized Linear Models, 2nd. Edition. Chapman and Hall,
London. Tabela 9.2.

Examples

data(PaulaEg5.2.8c)
str(PaulaEg5.2.8c)

boxplot(incid ~ local, data = PaulaEg5.2.8c,
xlab = "Local”,
ylab = "Area Afetada”)

boxplot(incid ~ varied, data = PaulaEgh.2.8c,
xlab = "Variedade"”,
ylab = "Area Afetada”)
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PaulaEg5.5.1 Ensaio Clinico com Individuos Epilepticos

Description

Dados apresentados em Diggle, Liang e Zeger (1994), referentes a um ensaio clinico com 59 in-
dividuos epilépticos, aleatorizados de modo que cada um recebesse uma droga antiepiléptica (pro-
gabide) ou placebo. Os dados de cada individuo consistem do nimero de ataques epilépticos num
periodo de oito semanas antes do tratamento, além do ndmero de ataques em cada periodo de duas
semanas, num total de quatro periodos apés o tratamento. O interesse do estudo é verificar possivel
diminuicdo na taxa de ataques epilépticos.

Format
Um data. frame com 295 observacdes e 5 varidveis.
indiv Identificacdo do individuo.

period Periodo de observacgdo (1 = antes do tratamento, 2 = primeiro periodo apds o tratamento, 3
= segundo periodo apds o tratamento e 4 = terceiro periodo apds o tratamento).

seman Numero de semanas em cada periodo.
atag Numero de ataques em cada periodo.

trat Tratamento aplicado a cada individuo (placebo ou progabide).

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exemplo 5.5.1, pag. 379)

References

Diggle, P. I.; Liang, K. Y. e Zeger, S. L. (1994). Analysis of Longitudinal Data. Oxford University
Press. Secdo 8.4.

Examples

data(PaulaEg5.5.1)
str(PaulaEg5.5.1)
library(lattice)

xyplot(atag ~ period | trat, groups = indiv, data = PaulaEg5.5.1,

type = c("p", "a"y,
xlab = "Periodo”,
ylab = "Numero de ataques epilépticos”)
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PaulaEg5.5.2 Estudo sobre Condicao Respiratoria

Description

Estudo discutido em Myers, Montgomery e Vining (2002) que envolve a comparacio de dois trata-
mentos aplicados em pacientes com problemas respiratérios. Nesse estudo foi considerado um total
de 56 pacientes, sendo que 27 receberam o tratamento com uma droga ativa e 29 receberam placebo.
Cada paciente foi observado em quatro ocasides em que foi medida a condicdo respiratéria. Foram
também registrados o sexo e a idade de cada paciente além da pré-existéncia de um nivel base.

Format

Um data. frame com 224 observacdes e 6 varidveis.

paci Identificacdo do paciente.

trat Tratamento aplicado ao paciente (droga ativa ou placebo).
sexo Sexo do paciente.

idade Idade (em anos).

nivel Pré-existéncia de um nivel base (auséncia ou presenca).

cond Condig¢do respiratdria do paciente (boa ou ruim).

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exemplo 5.5.2, pag. 385)

References

Myers, R.H.; Montgomery, D. C.; Vining, G. G. (2002). Generalized Linear Models: With Appli-
cations in Engineering and the Sciences. John Wiley, New York. Se¢do 6.5.

Examples

data(PaulaEg5.5.2)

str(PaulakEg5.5.2)

library(latticeExtra)

tb <- with(PaulaEg5.5.2, table(nivel, trat, sexo, cond))
ftable(tb)

ftable(prop.table(tb))

useQuterStrips(
barchart(prop.table(tb), stack = FALSE,



230 PaulaEg5.5.3

xlab = "",
scales = list(x = list(relation = "free")),
between = list(x = 0.5),
auto.key = list(
title = "Condigdo Respiratoéria”,
columns = 2, cex.title = 1)

PaulaEg5.5.3 Ensaio clinico da pre-existencia de placa dentaria

Description

Dados de um ensaio clinico realizado com 109 individuos, distribuidos de forma aleatdria para
receberem um liquido tipo A (34 individuos), um liquido tipo B (36 individuos) ou um liquido
controle (39 individuos). Placas dentdrias foram avaliadas e classificadas segundo um escore no
inicio do tratamento, apds 3 e 6 meses.

Format
Um data. frame com 323 observacdes e 4 varidveis.
volunt Identificacdo do paciente voluntério.
period Momento de avalia¢do: (1 = inicio do tratamento, 2 = apds 3 meses e 3 = apds 6 meses.
trat Tipo de tratamento (1 = placebo, 2 = liquido A e 3 = liquido B.
escore Escore atribuido as placas dentérias.

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exemplo 5.5.3, pag. 390)

References

Hadgu, A. e Koch, G. (1999). Application of generalized estimating equations to a dental random-
ized clinical trial. Journal of Biopharmaceutical Statistics 9, 161-178.

Examples

data(PaulaEg5.5.3)
require(lattice)
xyplot(escore ~ period | trat, groups = volunt,

xlab = 'Periodo', ylab = 'Escore', type = c("p”, "a"),
data = PaulaEg5.5.3)
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PaulaEx1.13.19 Estudo Demografico dos Estados Norte-Americanos

Description

Dados referentes a um estudo demografico sobre os 50 estados norte-americanos. Neste estudo
foram registradas 8 varidveis que contém informagdes sobre caracteristicas da populacio e do es-
tado. Dentre elas temos a varidvel expectativa de vida, havendo interesse em explica-la utilizando
as demais informagoes.

Format

Um data. frame com 50 observagdes e 9 varidveis.

estado Nome do estado.

pop Populagdo estimada em julho de 1975.

renda Renda per capita em 1974 (em ddlares).

analf Proporcdo de analfabetos em 1970.

crime Taxa de criminalidade por cem mil habitantes em 1976.

estud Porcentagem de estudantes que concluem o segundo grau em 1970.

ndias Nimero de dias do ano com temperatura abaixo de 0°C' na cidade mais importante do es-
tado.

area Area do estado (em milhas quadradas).

expvi Expectativa de vida nos anos de 1969-1970.

Source
Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdao: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exercicio 1.13.19, pag. 109)

Examples

data(PaulaEx1.13.19)
str(PaulaEx1.13.19)

library(car)
PaulaEx1.13.19%dens <- PaulaEx1.13.19%pop/PaulaEx1.13.19%area

scatterplotMatrix(~expvi + analf + crime + estud + ndias + dens,
data = PaulaEx1.13.19)
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PaulaEx1.13.20 Vendas de Telhados de Madeira

Description

Dados referentes a vendas de um tipo de telhado de madeira em 26 filiais de uma rede de lojas de
construcdo. Um dos objetivos do estudo € tentar prever o niimero esperado de telhados vendidos
dadas as demais varidveis registradas.

Format
Um data. frame com 26 observagdes e 5 variaveis.

gasto Gasto com publicidade do produto (em mil ddlares).
ncli Numero de clientes cadastrados (em milhares).
nmar Numero de marcas concorrentes do produto

poten Potencial da loja, informago advinda da rede de lojas de construgdo (quanto maior o valor
maior o potencial de venda da filial).

telha Total de telhados vendidos (em mil metros quadrados).
Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exercicio 1.13.20, pag. 110)

Examples

data(PaulaEx1.13.20)

str(PaulaEx1.13.20)

library(lattice)
splom(PaulakEx1.13.20,
type = C(llpll’ Ilgll, Ilsmoothll)’
col.line = 1)
PaulaEx1.13.21 Numero de Octanas na Producao de Gasolina

Description

Dados referentes a producdo de gasolina numa determinada refinaria segundo trés varidveis ob-
servadas durante o processo € uma quarta varidvel que € uma combinag@o das trés primeiras. A
varidvel de interesse € o niimero de octanas da gasolina produzida.
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Format

Um data. frame com 82 observagdes e 5 variaveis.

x1 Varidvel ndo nomeada. Imagina-se que se tenha relacdo com o nimero de octanas da gasolina.
x2 Varidvel ndo nomeada. Imagina-se que se tenha relagdo com o niimero de octanas da gasolina.
x3 Varidvel ndo nomeada. Imagina-se que se tenha relagdo com o nimero de octanas da gasolina.
x4 Valores de uma combinagio (ndo informada) das varidvel x1, x2 e x3.

nocta Nimero de octanas da gasolina produzida.

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdao: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exercicio 1.13.21, pag. 110)

Examples

data(PaulaEx1.13.21)
str(PaulaEx1.13.21)

library(lattice)
splom(PaulaEx1.13.21,
type = C(”p"’ Ilgll’ ”SmOOth”) ,
col.line = 1)

PaulaEx1.13.22 Vendas de Imoveis

Description

Dados relativos a uma amostra de 27 iméveis vendidos. Os resgistros visam identificar as carac-
teristicas que influenciam no preco de venda de um imdvel.

Format

Um data. frame com 27 observagdes e 5 varidveis.

impos Valor cobrado de imposto, em 100 ddlares.
areat Area do terreno, em 1000 pés quadrados.
areac Area construida, em 1000 pés quadrados.
idade Idade da residéncia, em anos.

preco Preco de venda do imével, em 1000 délares.
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Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdao: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exercicio 1.13.22, pag. 111)

Examples

data(PaulaEx1.13.22)
str(PaulaEx1.13.22)

library(lattice)
splom(PaulaEx1.13.22,
type = c("p", "g", "smooth”),
col.line = 1)

PaulaEx1.13.23 Diametro de Cerejeiras da Pensilvania

Description

Dados referentes ao registro das varidveis didmetro, altura e volume de 31 arvores cerejeiras numa
floresta no estado da Pensilvania. O objetivo do estudo € predizer o volume da arvore a partir de

sua altura e diametro.

Format
Um data. frame com 31 observagdes e 3 varidveis.

diam Diametro da cerejeira, em polegadas. Provavelmente o didmetro foi calculado a altura do
peito (=~ 1.30m).

alt Altura da cerejeira, em pés.

vol Volume da cerejeira, em pés ctibicos.

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdao: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exercicio 1.13.23, pag. 111)

Examples

data(PaulaEx1.13.23)
str(PaulaEx1.13.23)

library(lattice)
splom(PaulaEx1.13.23,

type = c("p", "g", "smooth"),
lwd = 2, col.line = 1)
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PaulaEx1.13.24 Porcentagens de Retorno de Acoes

Description

Dados referentes aos retornos didrios das a¢des das empresas Microsoft, General Eletric (GE) e
Ford no periodo de janeiro de 2002 a abril de 2003. No registro dessas a¢cdes também se dispde da
taxa de retorno livre de risco e do retorno do mercado, para padronizar as comparagoes.

Format

Um data. frame com 311 observacdes e 5 varidveis.

tbill Taxa de retorno livre de risco.

sp500 Porcentagem de retorno do mercado.

micro Porcentagem de retorno das agcdes da empresa Microsoft.

ge Porcentagem de retorno das agdes da empresa General Eletric (GE).

ford Porcentagem de retorno das acdes da empresa Ford.

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exercicio 1.13.24, pag. 112)

Examples

data(PaulaEx1.13.24)

str(PaulakEx1.13.24)

library(reshape)

da <- melt(PaulaEx1.13.24, measure.vars = c("micro”, "ge", "ford"),
variable_name = "empresa")

library(lattice)

densityplot(~value, groups = empresa, data = da,
auto.key = list(corner = c(0.9, 0.9)))

xyplot((sp500 - tbill) ~ (value - tbill) | empresa,
data = da, type = c("p", "smooth”, "g"))
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PaulaEx1.13.25 Venda de Imoveis em Eugene, Estatdos Unidos

Description

Dados de um estudo cujo objetivo foi tentar prever o preco de venda de um imdvel dada sua 4rea
total. Foram 50 iméveis da regido de Eugene, Estados Unidos com valores de area e preco de venda
registrados.

Format

Um data. frame com 50 observagdes e 2 varidveis.

area Area total do imével, em pés quadrados.

preco Preco de venda do imével, em mil ddlares.

Source
Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdao: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exercicio 1.13.25, pag. 112)
Examples
data(PaulaEx1.13.25)
str(PaulakEx1.13.25)
library(lattice)

xyplot(preco ~ area, data = PaulaEx1.13.25,
type = c("p”, "smooth”, "g"))

PaulaEx2.10.15 Consumo de Energia em Domicilios

Description

Dados referentes ao consumo de energia em 53 domicilios e demanda de energia no horario de pico.

Format

Um data. frame com 53 observagdes e 2 variaveis.

consu Consumo de energia num determinado més, em quilowatts-hora.

deman Demanda de energia no horério de pico (unidade de medida ndo informada).



PaulaEx2.10.16 237

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exercicio 2.10.15, pag. 178)

References

Montgomery, D. C., Peck, E. A., Vining, G. G. (2001). Introduction to Linear Regression Analysis
(3rd Ed.). John Wiley, New York.

Examples

data(PaulaEx2.10.15)
str(PaulaEx2.10.15)

library(lattice)
xyplot(deman ~ consu, data = PaulaEx2.10.15,

"o

pch = 19, 1lwd = 2, type = c("p", "g", "smooth"))

PaulaEx2.10.16 Relacao entre Publicidade e Faturamento em Restaurantes

Description

Dados referentes a faturamentos anuais e gastos com publicidade de uma amostra de 30 restaurantes.
O objetivo principal é relacionar o faturamento médio com os gastos com publicidade.

Format
Um data. frame com 30 observagdes e 2 varidveis.

fatura Faturamento anual do restaurante, em mil ddlares.

gastos Gastos do restaurante com publicidade, em mil délares.

Source
Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdao: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exercicio 2.10.16, pag. 179)

References

Montgomery, D. C., Peck, E. A., Vining, G. G. (2001). Introduction to Linear Regression Analysis
(3rd Ed.). John Wiley, New York.
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Examples

data(PaulaEx2.10.16)
str(PaulaEx2.10.16)

library(lattice)
xyplot(fatura ~ gastos,
data = PaulaEx2.10.16,

nan

type = c("p", "g", "smooth"))

PaulaEx2.10.17 Qualidade de Filme em Maquinas Fotograficas

Description

Dados provenientes de um experimento cujo objetivo foi avaliar a qualidade de determinado filme
utilizado em mdaquinas fotograficas sob trés condi¢cdes experimentais (relacionadas a temperatura
do filme). Para tal avaliac@o considerou-se a varidvel tempo de duragdo do filme como a resposta e
a densidade mdxima do filme como varidvel de controle.

Format

Um data. frame com 21 observagdes e 3 varidveis.

temp Fator com trés niveis que indicam a condi¢@o experimental do filme (temperaturas 722C, 822C
e 92°C).

dmax Valor da densidade maxima do filme (unidade de medida nio informada).

tempo Tempo de duracdo do filme, mensurado em horas.

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdao: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exercicio 2.10.17, pag. 179)

References

Myers, R. H., Montgomery, D. C., Vining, G. G. (2002). Generalized Linear Models: With Appli-
cations in Engineering and the Sciences. John Wiley, New York.

Examples
data(PaulaEx2.10.17)
str(PaulaEx2.10.17)

library(lattice)
xyplot(tempo ~ dmax,



PaulaEx2.10.19 239

groups = temp,
data = PaulaEx2.10.17,

nan

type = c("p”, "g"),
auto.key = list(
corner = c(0.95, 0.95),

lines = TRUE,
cex.title = 1,
title = "Temperatura”

), panel = function(x, y, ...){
panel.xyplot(x, y, ...)
panel.loess(x, y, col =1, ...)

»

PaulaEx2.10.19 Estudo Sobre Leucemia e Caracteristica Morfologica nas Celulas
Brancas

Description

Dados provenientes de um estudo em que pacientes com leucemia foram classificados segundo a
auséncia ou presenca de uma caracteristica morfoldgica nas células brancas. O objetivo do estudo
foi avaliar essa caracteristica morfoldgica a partir do tempo de sobrevivéncia dos pacientes.

Format
Um data. frame com 32 observagdes e 3 variaveis.

ncel Numero de células brancas na amostra do paciente.

carac Fator com dois niveis que representa a presenca (AG positivo) ou auséncia (AG negativo)
da caracteristica morfoldgica.

tempo Tempo de sobrevivéncia do paciente, em semanas.

Source
Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdao: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exemplo 2.10.19, p4g. 180)

References

Feigl, P., Zelen, M. (1965). Estimation of exponential survival probabilities with concomitant in-
formation. Biometrics 21, 826-838.
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Examples

data(PaulaEx2.10.19)
str(PaulaEx2.10.19)

library(latticeExtra)
xyplot(tempo ~ ncel,

groups = carac,

data = PaulaEx2.10.19,

n.an

type = c("p”, "g", "spline"),
scales = list(x = list(log = 10)),

xscale.components = xscale.components.logpower,

auto.key = list(
corner = c(0.95, 0.95),
lines = TRUE,
cex.title = 1,

title = "Caracteristica morfolégica

)

PaulaEx2.10.20

PaulaEx2.10.20

Estudo de Apolices de Seguros de Veiculos

Description

Dados de uma amostra aleatdria de 996 apdlices de seguros de veiculos referentes ao periodo de
2004-2005, extraida de Jong e Heller (2008). Foram 9 variaveis observadas na amostra dentre as
quais o nimero de sinistros e o custo total dos sinistros que sdo, naturalmente, as varidveis de
interesse. O objetivo do estudo € relacionar o custo médio de um sinistro (razio entre o custo total e
o nimero de sinistros) com as demais varidveis do estudo (varidveis da apdlice, que compreendem
informagdes do veiculo e do principal condutor).

Format

Um data. frame com 996 observacdes e 9 varidveis.

valorv Valor do veiculo, em dez mil délares australianos.

expos Exposicao do veiculo (unidade de medida ndo informada).

tipov Tipo de veiculo (fator com onze niveis).

idadev Idade do veiculo (fator com quatro niveis).

sexoc Sexo do principal condutor, fator com dois niveis M masculino e F feminino.

areac Area de residéncia do principal condutor (fator com seis niveis).

idadec Idade do principal condutor (fator com seis niveis).

nsinis Nudmero de sinistros no periodo.

csinis Custo total dos sinistros, em délares australianos.
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Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdao: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exercicio 2.10.20, pag. 181; exercicio 5.6.3, pag. 396)

References

De Jong, P., Heller, G. Z. (2008). Generalized linear models for insurance data (Vol. 136). Cam-
bridge: Cambridge University Press.

Examples

data(PaulaEx2.10.20)
str(PaulaEx2.10.20)

# Variavel de interesse - custo médio de um sinistro
PaulaEx2.10.20%$cmsinis <- with(PaulaEx2.10.20, csinis/nsinis)
PaulaEx2.10.20 <- PaulaEx2.10.20[, -c(8:9)]

# Separando as covariaveis numéricas
index <- sapply(PaulaEx2.10.20, is.numeric)

# Frequéncias dos niveis das variaveis categoricas
par(mfrow = c(2, 3), las = 2, mar = c(4, 3, 3, 1))
sapply(PaulaEx2.10.20[, !index], function(x) plot(table(x)))

# Dispersdo das variaveis numéricas

library(lattice)

splom(PaulaEx2.10.20[, index],
type = c("p", "g", "smooth"),
lwd = 2, col.line = 1)

PaulaEx2.10.7 Resistencia de Vidros sob Efeito de Voltagem e Temperatura

Description

Resultados de um experimento em que a resisténcia de um determinado tipo de vidro foi avali-
ada segundo quatro niveis de voltagem e duas temperaturas. Foram 32 avaliacdes referentes a 4
repeticdes de cada tratamento (combinacdo dos niveis de voltagem e temperatura.)

Format

Um data. frame com 32 observagdes e 3 variaveis.

tempo Tempo de resisténcia do vidro, mensurado em horas.
volt Fator com quatro niveis de voltagem considerados, valores em quilovolts (kV).

temp Fator com dois niveis de temperatura considerados, valores em graus Celsius.
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Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exercicio 2.10.7, pag. 175)

References

Lawless, J. F. (1982). Statistical Models and Methods for Lifetime Data. John Wiley, New York.

Examples

data(PaulaEx2.10.7)
str(PaulaEx2.10.7)

library(lattice)
xyplot(tempo ~ volt,
groups = temp,
data = PaulaEx2.10.7,
type = c("p", "g", "a"),
auto.key = list(
corner = c(0.9, 0.9),

lines = TRUE,
cex.title = 1,

title = "Temperatura”
D)

resumo <- aggregate(tempo ~ temp + volt,
data = PaulaEx2.10.7,
FUN = function(x) {
c("Média" = mean(x),
"D.Padrao” = sd(x),
"C.Variagao” = sd(x)/mean(x),
"n" = length(x))
»
ftable(xtabs(tempo ~ temp + volt, data = resumo))

trat <- with(resumo, paste(temp, volt, sep = "-"))
xyplot(tempo[, "C.Variagado”] ~ factor(trat),
data = resumo,
ylab = "Coeficiente de Variacdo”,
grid = TRUE,
scales = list(x = list(rot = 45)),
panel = function(x, vy, ...) {
panel.xyplot(x, vy, ...)
panel.abline(h = mean(y))
»
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PaulaEx3.7.14 Confiabilidade de equipamentos

Description

Dados referentes aos tempos de falhas de equipamentos.

Format

Um data. frame com 4 variaveis.

temp Tempo de operagdo (1 a 5).
equip Tipo de equipamento (A, B ou C).
nit Numero de equipamentos que ndo falharam até o tempo t, t = 1,2,3,4,5.

yit Numero de falhas no intervalo entre os tempos t-1 e t.

Source
Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exercicio 3.7.14, pagina 272)

References

Lawless, J. F. (1982). Statistical Models and Methods for Lifetime Data. John Wiley & Sons, New
York. (Pagina 389)

Efron, B. (1988). Logistic regression, survival analysis, and the Kaplan-Meier curve. J. Amer. Stat.
Assoc., 83. (Paginas 414-425)

Examples

require(lattice)

data(PaulaEx3.7.14)

PaulaEx3.7.14%temp <- as.factor(PaulaEx3.7.14%$temp)

xyplot(nit~temp, groups = equip, data = PaulaEx3.7.14, type = "o",
auto.key = TRUE, xlab = "Tempos”,

ylab = "N° de equipamentos operantes”,
main = "Confiabilidade dos equipamentos”)
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PaulaEx3.7.15 Tumor benigno na mama

Description

Estudo de caso-controle com emparelhamentos do tipo 1:1, em que os casos foram mulheres com
diagndstico confirmado de tumor benigno na mama. Os controles foram mulheres sadias diagnos-
ticadas no mesmo hospital e periodo dos casos.

Format

Um data. frame com 100 observacdes e 14 varidveis.

est Identificacdo do estrato (par).

obs Observacdo (1 = caso, 2 = controle).

idade Idade do paciente no momento da entrevista (em anos).
diag Diagnéstico (1:caso, O:controle).

tesc Tempo de escolaridade (em anos).

gesc Grau de escolaridade (0 = nenhum, 1 = segundo grau, 2 = técnico, 3 = universitdrio, 4 =
mestrado, 5 = doutorado).

cur Checkup Regular (1 = sim, 2 = ndo).
ipg Idade da primeira gravidez.

iim Idade do inicio da menstruagao.

numab Nimero de abortos

numfi Numero de filhos.

peso Peso (em libras).

iupmen Idade do dltimo periodo menstrual.

ec Estado civil (1 = casada, 2 = divorciada, 3 = separada, 4 = vilva, 5 = solteira).

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exercicio 3.7.14, pag. 273)

References

Hosmer, D. W. e Lemeshow, S. (1989). Applied Logistic Regression. John Wiley, New York.
(Capitulo.7)
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Examples

data(PaulaEx3.7.15)
# Transformar variaveis
str(PaulaEx3.7.15)

PaulaEx3.7.15 <- transform(
PaulaEx3.7.15,
PaulaEx3.7.15%est <- as.factor(PaulaEx3.7.15%est),
PaulaEx3.7.15%diag <- as.factor(PaulaEx3.7.15%diag),
PaulaEx3.7.15%cur <- as.factor(PaulaEx3.7.15%cur),
PaulaEx3.7.15%ec <- as.factor(PaulaEx3.7.15%ec)

)
# Libra para Kg
PaulaEx3.7.15%peso <- PaulaEx3.7.15%peso*0.453592

pairs(~ idade + diag + tesc + gesc + cur + ipg + idmens
+ numab + numfi + peso + idupmens + ec,
data = PaulaEx3.7.15,

main = "Matriz de graficos de dispersdo - tumor benigno na mama")
PaulaEx3.7.16 Experimento de toxicidade
Description

Estudo que descreve os resultados de um experimento em que a toxicidade de trés concentragcdes
(rotenine, deguelin e mistura, essa dltima como uma mistura das duas pri- meiras) € investigada. As
concentragdes foram testadas em insetos e observado, para cada dose, o nimero de insetos mortos.

Format

Um data. frame com 4 variaveis.

conc Concentragdo (R = rotenine, D = deguelin e M = mistura).
dose Dose aplicada da concentragdo.
exp Numero de insetos expostos.

mort Numero de insetos mortos.

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exercicio 3.7.14, pag. 274 e 275)
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References
Morgan, B. J. T. (1992). Analysis of Quantal Response Data. Chapman and Hall, London. (Pagina
90)

Examples

data(PaulaEx3.7.16)
require(lattice)

[}

xyplot(mort/exp ~ dose, groups = conc, data = PaulaEx3.7.16, type = 'o',

auto.key = TRUE, ylab = "Proporcdo de insetos mortos”,
xlab = "Dose”, main = "Sobrevivéncia dos insetos expostos a toxina")
PaulaEx3.7.19 Gestantes fumantes
Description

Estudo com gestantes fumantes, no qual as participantes foram classificadas segundo os fatores de
idade, nimero de cigarros consumidos, tempo de gestacdo, e a condi¢do (sobrevivéncia) da crianga.

Format

Um data. frame com 5 variaveis.

idade Idade (<30 anos ou +30).

ncigar Numero de cigarros consumidos por dia (< 5 ou +5).
tgest Tempo de gestacdo (<= 260 dias ou >260).

sobres Numero de criangas que sobreviveram.

sobren Numero de criangas que nio sobreviveram.

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exercicio 3.7.19, pagina 276)

References

Agresti A. (1990). Categorical Data Analysis. John Wiley, New York. (pagina 253))
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Examples

data(PaulaEx3.7.19)
require(vcd)

# Paciente que sobreviveram
ss <- xtabs(sobres ~ idade + ncigar + tgest, PaulaEx3.7.19)

# Paciente que ndo sobreviveram
ns <- xtabs(sobren ~ idade + ncigar + tgest, PaulaEx3.7.19)

mosaic(ss,
main = "Criangas que sobreviveram"”,
labeling_args = list(
set_varnames = c(ncigar = "NUmero de cigarros”,
tgest = "Tempo de gestacgdo”)))
mosaic(ns,
main = "Criangas que ndo sobreviveram”,
labeling_args = list(
set_varnames = c(ncigar = "NUmero de cigarros”,
tgest = "Tempo de gestacgdo”)))
PaulaEx3.7.20 Pacientes com leucemia
Description

Estudo com 51 pacientes adultos, previamente diagnosticados com um tipo agudo de leucemia,
que receberam um tipo de tratamento sendo verificada, apds certo periodo, a eficiéncia ou niao do
tratamento.

Format

Um data. frame com 51 pacientes e

idade Idade do paciente (em anos).

mdd Mancha diferencial da doenca (em porcentagem).
if Infiltracdo na medula (em porcentagem).

cl Células com leucemia (em porcentagem).

md Malignidade da doenca (*1073).

tmax Temperatura maxima antes do tratamento (*10 F°).
trat Tratamento (1 = satisfatério, O = nao satisfatério).
tsobre Tempo de sobrevivéncia (em meses).

sit Situagdo (1 = sobrevivente, 0 = ndo sobrevivente).
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Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exercicio 3.7.19, pagina 276)

References

Everitt, B. S. (1994). A Handbook of Statistical Analysis using S-Plus. Chapman and Hall, London.
(Pagina 253)

Examples

data(PaulaEx3.7.20)
# Transformar variaveis
str(PaulaEx3.7.20)

PaulaEx3.7.20 <- transform(
PaulaEx3.7.20,
PaulaEx3.7.20%$trat <- as.factor(PaulaEx3.7.20%$trat),
PaulaEx3.7.20%$sit <- as.factor(PaulaEx3.7.20%$sit)
)

require(car)
scatterplotMatrix(~ idade + mdd + im + cl + md + tmax + trat

+ tsobre + sit,
spread = FALSE,

pch = 20,

lwd = 2,

smooth = TRUE,

data = PaulaEx3.7.20,

cex = 1.5,

main = "Matriz de graficos de dispersdo - Leucemia")
PaulaEx3.7.21 Fatores Ambientais na Abundancia de Duas Especies de Lagarto

Description

Dados referentes a distribui¢do de duas espécies de lagarto (grahani e opalinus) segundo quatro
fatores: periodo do dia, comprimento da madeira, largura da madeira, local de ocupag@o.
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Format
Um data. frame com 23 observagdes e 6 varidveis.

grahani Quantidade de lagartos da espécie grahani.

opalinus Quantidade de lagartos da espécie opalinus.

periodo Fator com 3 niveis referentes ao periodo do dia (manha, meio-dia, tarde).
comp Fator com 2 niveis referentes ao comprimento da madeira (curta, comprida).
larg Fator com 2 niveis referentes a largura da madeira (estreita, larga).

local Fator com 2 niveis referentes ao local de ocupagdo (claro, escuro).

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exercicio 21, pag. 277)

Examples

library(lattice)

data(PaulaEx3.7.21)
str(PaulaEx3.7.21)

xyplot(grahani + opalinus ~ periodo, data = PaulaEx3.7.21,
type = c("p", "a"),
ylab = "Numero de animais encontrados”,

xlab = "Periodo")

xyplot(grahani + opalinus ~ comp, data = PaulaEx3.7.21,
type = c("p", "a"),
ylab = "Numero de animais encontrados”,
xlab = "Comprimento da madeira")

xyplot(grahani + opalinus ~ local, data = PaulaEx3.7.21,
type = C(”p”, Ilall),

ylab = "NUmero de animais encontrados”,
xlab = "Local")
PaulaEx3.7.22 Avaliacao de caduquice
Description

Os dados provém de um experimento com 54 individuos considerados idosos. Eles foram submeti-
dos a um exame psiquidtrico para avaliar a ocorréncia ou ndo de sintoma de caduquice.

Acredita-se que o escore obtido em um exame feito previamente esteja associado com a ocorréncia
ou ndo do sintoma.
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Format

Um data. frame com 55 observagdes e 2 varidveis.

score Escore do individuo no exame psicolégico.

resp Resposta bindria que representando a ocorréncia (1) ou ndo ocorréncia (0) do sintoma.

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exercicio 3.7.22, pag. 278)

Examples

library(lattice)

data(PaulaEx3.7.22)
str(PaulaEx3.7.22)

xyplot(resp ~ score, data = PaulaEx3.7.22,
xlab = "Score do teste psicolégico”,
ylab = "Sintoma de caduquice”,
jitter.y = TRUE, amount = 0.02)

PaulaEx3.7.23 Incidencia de Dengue e Fatores Socio-economicos

Description
Os dados provém de um estudo para investigar a incidéncia de dengue numa determinanda cidade
da costa mexicana.

Foram escolhidos aleatériamente 196 individuos de dois setores da cidade e cada um respondeu
as seguintes perguntas: idade, nivel sécio-econdmico, setor da cidade onde mora e se contraiu a
doenga recentemente.

Um dos objetivos do estudo € tentar prever ou explicar a probabilidade de um individuo contrair a
doencga dado as varidveis explicativas: idade, nivel e setor.

Format

Um data. frame com 196 observacdes e 4 varidveis.

idade Idade do entrevistado, em anos.

nivel Fator ordinal de 3 niveis representando o nivel sGcio-econdmico do entrevistado (alto, mé-
dio, baixo).

setor Fator categérico de 2 niveis representando o setor da cidade que o entrevistado mora.

caso Respoata bindria que representa se o entrevistado contraiu (1) ou ndo contraiu (0) a doenca
recentemente.
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Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exercicio 3.7.23, pag. 279)

Examples

library(lattice)

data(PaulaEx3.7.23)
str(PaulaEx3.7.23)

xyplot(caso ~ idade | nivel, groups = setor, data = PaulaEx3.7.23,
jitter.y = TRUE, amount = 0.02, as.table = TRUE,

xlab = "Idade do entrevistado (anos)”,
ylab = "Indicadora de ter contraido dengue")
PaulaEx3.7.24 Cor dos Olhos dos Filhos em Funcao dos Pais e Avos
Description

Os dados sdo de 78 familias com pelo menos 6 filhos cada uma. Nestas familias, codificou-se a cor
dos pais e dos avds e o nimero total de filhos por casal e o nimero de filhos com olhos de cor clara.

Format

Um data. frame com 78 observagdes e 4 varidveis, em que

cop Fator de 6 niveis referentes a cor dos olhos dos pais, com a seguinte codificacdo: 1 - ambos
claros, 2 - ambos castanhos, 3 - ambos escuros, 4 - claro e castanho, 5 - claro e escuro e 6:
castanho e escuro.

coa Fator de 15 niveis referentes a cor dos olhos dos avés, com a seguinte codificagdo: 1 - todos
claros, 2 - todos castanhos, 3 - todos escuros, 4 - trés claros e um castanho, 5 - trés claros e
um escuro, 6 - um claro e trés castanhos, 7 - um escuro e trés castanhos, 8 - um claro e trés
escuros, 9 - um castanho e trés escuros, 10 - dois claros e dois castanhos, 11 - dois claros e
dois escuros, 12 - dois castanhos e dois escuros, 13 - dois claros, um castanho e um escuro, 14
- um claro, dois castanhos e um escuro e 15 - um claro, um castanho e dois escuros.

nFilho Numero de filhos na familia.

nClaro Numero de filhos com olhos claros na familia.

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdao: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exercicio 3.7.24, pag. 279)
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Examples

library(lattice)

data(PaulaEx3.7.24)
str(PaulaEx3.7.24)

xyplot(nClaro/nFilho ~ cop, data = PaulaEx3.7.24, jitter.x = TRUE,

n.an

type = c("p", "a"))

PaulaEx3.7.25 Pulsacao Alterial em Repouso em Homens que Fuman

Description

Os dados provém de uma amostra de 92 homens adultos que foram questionados sobre o habito de
fumar. Neles foi medido peso e pulsacdo, classificada como normal e alta. Deseja-se saber se a
pulsacdo alta € influéncia pelo habito de fumar, controlando-se para o efeito do peso.

Format
Um data. frame com 92 observagdes e 3 varidveis, em que

pulsa Fator categdrico de 2 niveis que representa a classificacio da pulsacdo em repouso em nor-
mal ou alta.

fuma Fator categérico de 2 niveis referente ao habito de fumar: sim ou ndo.
peso Peso do individuo, em quilogramas (kg).

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exercicio 3.7.25, pag. 280)

Examples

library(lattice)

data(PaulaEx3.7.25)
str(PaulakEx3.7.25)

xyplot(pulsa ~ peso, groups = fuma, data = PaulaEx3.7.25,
jitter.y = TRUE,
auto.key = list(columns = 2,
title = "Fumante”, cex.title = 1.1),
xlab = "Peso (kg)", ylab = "Pulsacdo em repouso”)

mosaicplot(xtabs(~fuma + pulsa, data = PaulaEx3.7.25))
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PaulaEx3.7.7a Influencia de Extrato Vegetal e Quimico

Description

Experimento de dose-resposta conduzido para avaliar a influéncia dos extratos vegetais "aquoso
frio de folhas", "aquoso frio de frutos" e de um extrato quimico, respectivamente, na morte de um
determinado tipo de caramujo.

Format
Um data. frame com 7 observacdes e 3 variaveis.
dose Dose.

cexp Caramujos expostos.

cmort Caramujos mortos.

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Ex 3.7.7a, pag. 269)

Examples

data(PaulaEx3.7.7a)
str(PaulakEx3.7.7a)
library(lattice)

xyplot(PaulaEx3.7.7a$cmort/PaulakEx3.7.7a%cexp ~ dose,
data = PaulaEx3.7.7a,

xlab = "Dose",
type = c("0"),
ylab = "Proporgdo de mortos”,

auto.key = list(space="top", columns=2,
title="Caramujos”, cex.title=1,
lines=TRUE, points=FALSE))
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PaulaEx3.7.7b Influencia de Extrato Vegetal e Quimico

Description

Experimento de dose-resposta conduzido para avaliar a influéncia dos extratos vegetais "aquoso
frio de folhas", "aquoso frio de frutos" e de um extrato quimico, respectivamente, na morte de um
determinado tipo de caramujo.

Format
Um data. frame com 7 observacdes e 3 varidveis.
dose Dose.

cexp Caramujos expostos.

cmort Caramujos mortos.

Source
Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdao: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Ex 3.7.7b, pag. 269)

Examples

data(PaulaEx3.7.7b)
str(PaulakEx3.7.7b)
library(lattice)

xyplot(PaulaEx3.7.7b$cmort/PaulakEx3.7.7b$cexp ~ dose,
data = PaulaEx3.7.7b,

xlab = "Dose”,
type = c("0"),
ylab = "Proporgdo de mortos”,

auto.key = list(space="top", columns=2,
title="Caramujos", cex.title=1,
lines=TRUE, points=FALSE))
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PaulaEx3.7.7c Influencia de Extrato Vegetal e Quimico

Description

Experimento de dose-resposta conduzido para avaliar a influéncia dos extratos vegetais "aquoso
frio de folhas", "aquoso frio de frutos" e de um extrato quimico, respectivamente, na morte de um
determinado tipo de caramujo.

Format
Um data. frame com 7 observacdes e 3 varidveis.
dose Dose.

cexp Caramujos expostos.

cmort Caramujos mortos.

Source
Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Ex 3.7.7c, pag. 269)

Examples

data(PaulaEx3.7.7c)
str(PaulaEx3.7.7c)
library(lattice)

xyplot(PaulaEx3.7.7c$cmort/PaulaEx3.7.7c$cexp ~ dose,
data = PaulaEx3.7.7c,

xlab = "Dose”,
type = c("0"),
ylab = "Proporcdo de mortos”,

auto.key = list(space="top"”, columns=2,
title="Caramujos", cex.title=1,
lines=TRUE, points=FALSE))
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PaulaEx3.7.8 Salario de Executivos

Description

Dados referentes a um experimento desenvolvido para avaliar a germinacao de um determinado tipo
de semente. A tabela abaixo apresenta o niimero de sementes que germinaram apds cinco dias para
cada 100 sementes submetidas a cada condicao experimental.

Format
Um data. frame com 18 observagdes e 4 varidveis.
temp Temperatura da germinagao.
numid Nivel da umidade.

ntemp Nivel da temperatura.

sgerm Numero de sementes que germinaram.

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Ex 3.7.8, pag. 270)

Examples

data(PaulaEx3.7.8)
str(PaulaEx3.7.8)
library(lattice)
PaulaEx3.7.8%ntemp <- as.factor(PaulaEx3.7.8%ntemp)
PaulaEx3.7.8%numid <- as.factor(PaulaEx3.7.8%numid)
xyplot(sgerm ~ numid | ntemp,

data = PaulaEx3.7.8,

xlab = "Nivel de temperatura”,
ylab = "Nimero de sementes germinadas"”)
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PaulaEx4.6.15 Numero de Infeccoes de Ouvido em Recrutas Americanos

Description

Dados referentes a um estudo realizado em 1990 com recrutas americanos em que a varidavel de in-
teresse era o nimero de infecgdes de ouvido. Além disso, foram coletadas as seguintes informacgdes
sobre os recrutas: hdbito de nadar, local em que costuma nadar, idade e sexo.

Format

Um data. frame com 287 observacdes e 5 varidveis.

habito Fator com dois niveis que indica o hdbito em nadar do recruta (ocasional ou frequente).
local Fator com dois niveis que indica o local onde o recruta costuma nadar, (praia ou piscina).
idade Idade do recruta, em anos categorizados em trés niveis (15-19, 20-24 e 25-29).

sexo Sexo (F para feminino e M para masculino).

ninfec Numero de infecg¢des de ouvido diagnosticadas pelo préprio recruta.

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exercicio 4.6.15, pag. 346)

References

Hand, D. J, Daly, F,, Lunn, A. D., McConway, K. J., Ostrowski, E. (1994). A Handbook of Small
Data Sets. Chapman and Hall, London.

Examples

data(PaulaEx4.6.15)

str(PaulaEx4.6.15)

xt <- xtabs(ninfec ~ ., data = PaulaEx4.6.15)
ftable(prop.table(xt))

plot(xt, xlab = "Habito”, main = "")

mv <- aggregate(ninfec ~ ., FUN = function(x)
c(mu = mean(x), var = var(x)), data = PaulaEx4.6.15)

library(lattice)
# Relacdo Média Variancia

xyplot(ninfec[, "var"] ~ ninfec[, "mu"],
data = mv,
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ylab = "Variancia amostral”,

xlab = "Média amostral”,

panel = function(x, y) {
panel.xyplot(x, y, type

= c("p", "r"), grid = TRUE)
panel.abline(a =0, b =1, 1

p",
ty = 2)
»

library(latticeExtra)
useQuterStrips(
xyplot(ninfec ~ idade | habito + local,
groups = sexo,
data = PaulaEx4.6.15,
jitter.x = TRUE, jitter.y = TRUE,
type = c("p”, "g", "a"),
ylab = "Numero de infeccodes”,
auto.key = list(space = "right”, cex.title =1,
title = "Sexo"))

PaulaEx4.6.17 Avaliacao de Detergentes

Description

Dados resultantes de uma pesquisa em que 1008 pessoas receberam duas marcas de detergente, X e
M, e posteriormente responderam a perguntas sobre a temperatura da 4gua, uso anterior do detergente
M, detergente de preferéncia e maciez da dgua.

Format

Um data. frame com 24 observagdes e 5 varidveis.

temp Temperatura da d4gua, mensurada em dois niveis (alta e baixa).

usom Uso anterior do detergente da marca M (sim ou ndo).

prefer Detergente de preferéncia (M ou X).

maciez Maciez da dgua, mensurada em trés niveis (forte, codeleve e média).

nind Numero de pessoas que tiveram respostas conforme combinagdo de temp, usom, prefer e
maciez.
Source
Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdao: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exercicio 4.6.17, pag. 347)
References

Bishop, Y. M. M, Fienberg, S. E., Holland, P. W. (1975). Discrete Multivariate Analysis: Theory
and Practice. MIT Press, Cambridge.
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Examples

data(PaulaEx4.6.17)
str(PaulaEx4.6.17)

xt <- xtabs(nind ~ ., data = PaulaEx4.6.17)
ftable(xt)
plot(xt)

library(latticeExtra)
useQuterStrips(
xyplot(nind ~ maciez | prefer + usom,
groups = temp,
data = PaulaEx4.6.17,

non

type = c("p”, "g", "a"),

xlab = "Maciez da &gua”,
ylab = "Numero de individuos”,
auto.key = list(cex.title = 1, columns = 2,
title = "Temperatura da agua”))
)
PaulaEx4.6.20 Ovos Eclodidos de Ceriodaphnia dubia sob Doses de Herbicida
Description

Dados provenientes de um tipico estudo dose-resposta. 50 animais Ceriodaphnia dubia (pequeno
invertebrado de dgua doce) foram submetidos a 5 diferentes dosagens do herbicida Nitrofen (10
animais expostos a cada nivel de dosagem) e, apds 3 ninhadas, observou-se o nimero total de ovos
eclodidos.

Format

Um data. frame com 50 observagdes e 2 varidveis.

dose Dosagem de Nitrofen aplicada, em mg/l.

novos Numero de ovos de Ceriodaphnia dubia eclodidos apds 3 ninhadas.

Details

A variavel dose foi tomada como valor numérico, devido a natureza da variavel. Todavia, se for de
interesse na andlise a comparacao das médias dos nimeros de ovos eclodidos, pode-se considerd-la
como fator de cinco niveis (0, 80, 160, 235 e 310 mg/1) e estimar as médias para cada nivel

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exercicio 4.6.20, pag. 349)
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Examples

data(PaulaEx4.6.20)
str(PaulakEx4.6.20)

aggregate(novos ~ dose, FUN = function(x) c(mean(x), var(x)),
data = PaulaEx4.6.20)

library(lattice)
xyplot(novos ~ dose,
data = PaulaEx4.6.20,
jitter.x = TRUE,
xlab = "Dose”, ylab = "Numero de ovos",

n.n non

type = c("p", "g", "smooth"))

PaulaEx4.6.5 Estudo Gerontologico do Numero de Quedas

Description

Dados provenientes de um estudo prospectivo com 100 individuos de pelo menos 65 anos de idade
em boas condig¢des fisicas em que se avaliou o nimero de quedas num periodo de seis meses regis-
trando, além das informacgdes: tipo de intervencdo realizada, sexo e escores de balango e forca. O
objetivo do estudo € relacionar o nimero médio de quedas com o tipo de interven¢do e as demais
varidveis explicativas coletadas.

Format
Um data. frame com 100 observacdes e 5 varidveis.

nquedas Numero de quedas no periodo de seis meses.

interv Fator com dois niveis que indica a intervengdo realizada (E: somente educacdo, EF: edu-
cacdo e exercicios fisicos.)

sexo Fator com dois niveis que indica o sexo do individuo (F: feminino e M: masculino).
balan Escore do balango do individuo, escala de 0 a 100.

forca Escore da forca do individuo, escala de 0 a 100.

Source
Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exercicio 4.6.5, pag. 342)

References

Neter, J., Kutner, M. H., Nachtsheim, C. J., Wasserman, W. (1996). Applie Linear Regression
Models (3tr ed.). Irwin, Illinois.
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Examples

data(PaulaEx4.6.5)
str(PaulaEx4.6.5)
library(lattice)

xyplot(nquedas ~ balan + forca | interv,
groups = sexo,
data = PaulaEx4.6.5,
xlab = "Escore”,
ylab = "Numero de quedas”,
type = c("p", "g", "smooth"),

scales = list(x = list(rot = 45, relation = "free")),

auto.key = list(cex.title = 1, columns = 2,
title = "Sexo"))

splom(~ PaulatEx4.6.5[, c(”"nquedas”, "balan”, "forca")],

type = c("p", "smooth"))
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PaulaEx4.6.6 Cancer Nasal em Trabalhadores de Refinaria de Niquel

Description

Dados provenientes de um estudo de seguimento em que se acompanhou trabalhadores de uma refi-
naria de niquel no Pais de Gales durante determinado periodo e avaliou-se o nimero de ocorréncias
de cancer nasal. O interesse do estudo é avaliar a associacdo entre a taxa anual de cincer nasal e
as varidveis explicativas: idade no primeiro emprego, ano do primeiro emprego e tempo decorrido

desde o primeiro emprego.

Format

Um data. frame com 72 observagdes e 5 variaveis.

idade Fator com quatro niveis referente a idade (em anos) do trabalhador no seu primeiro emprego,

com niveis <20, 20-27, 27.5-34.9 e >35.

ano Fator com quatro niveis referente ao ano do primeiro emprego (<1910, 1910-1914, 1915-1919

€ 1920-1924).

tempo Fator com cinco niveis que indica o tempo decorrido desde o primeiro emprego, em anos,

categorizados nos niveis 0-19, 20-39, 30-39, 40-49 e >50.

ncasos Numero de casos de cancer nasal.

tpessoas Total de pessoaslano de observagao.
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Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdao: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exercicio 4.6.6, pag. 343)

References

Breslow, N. E., Day, N. E. (1987). Statistical Methods in Cancer Research (vol. IT). IARC Scientific
Publications, International Agency for Research on Cancer, Lyon.

Examples

data(PaulaEx4.6.6)
str(PaulaEx4.6.6)

# NUmero de observacdes em cada combinagdo das variaveis explicativas
# Para modelagem ndo sera possivel a estimacdo de algumas interacodes
ftable(PaulaEx4.6.6[, c("idade”, "ano", "tempo"”)])

# Casos de céncer seccionados pelas variaveis explicativas
ftable(xtabs(ncasos ~ idade + ano + tempo, data = PaulaEx4.6.6))
xt <- xtabs((ncasos/tpessoas)*100 ~ ., data = PaulaEx4.6.6)
ftable(xt)

plot(xt)

library(lattice)

xyplot((ncasos/tpessoas) ~ tempo | ano,
groups = idade,
data = PaulaEx4.6.6,

"o

type = c("p”, "g", "a"),
auto.key = list(space = "right”, cex.title =1,
title "Idade"))

# Retirando a observacdo que domina a escala do eixo y
index <- with(PaulakEx4.6.6, which.max(ncasos/tpessoas))
xyplot((ncasos/tpessoas) ~ tempo | ano,

groups = idade,

data = PaulaEx4.6.6[-index, 1,

type = c("p", "g", "a"),

auto.key = list(space = "right”, cex.title =1,

title = "Idade"))

PaulaEx4.6.7 Numero de Falhas em Pecas de Tecido
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Description
Dados referentes a produg@o de pecas de tecido em uma determinada fabrica. A fabrica registra o
comprimento da peca produzida e o nimero de falhas encontradas.

Format

Um data. frame com 32 observagdes e 2 varidveis.

comp Comprimento da peca de tecido produzida, em metros.

nfalhas Nimero de falhas encontradas na peca.

Source
Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exercicio 4.6.7, pag. 343)

References

Hinde, J. (1982). Compound Poisson Regression Models in R (Gilchrist ed.). Springer, New York.

Examples

data(PaulaEx4.6.7)
str(PaulaEx4.6.7)

library(lattice)
xyplot(nfalhas ~ comp, data = PaulaEx4.6.7,

type = c("p", "g", "smooth"), xlab = "Comprimento”, ylab =
"NUmero de falhas")

histogram( ~nfalhas/comp, data = PaulaEx4.6.7,

xlab = "NUmero de falhas por metro de tecido”, ylab = "Frequéncia")
PaulaEx5.6.13 Analise da dispersao de um pigmento na pintura
Description

Um experimento foi conduzido para avaliar a dispersdo de quatro diferentes pigmentos numa pin-
tura. O procedimento consistiu em preparar cada mistura e aplicd-las num painel usando trés méto-
dos diferentes. O experimento é repetido em trés dias distintos e a resposta é a porcentagem de
reflectincia do pigmento.
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Format
Um data. frame com 36 observagdes e 5 varidveis.
painel Numero do painel.
dia Dia de aplicagdo (1, 2 ou 3).
metod Método utilizado: (1 = pincel, 2 = rolo e 3 = spray.
mistur Tipo de mistura do pigmento (1, 2, 3 ou 4).

reflec Porcetagem de reflectdncia do pigmento.

Source
Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdao: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exercicio 5.6.13, pag. 400)

References
Myers, R.H.; Montgomery, D. C. e Vining, G. G. (2002). Generalized Linear Models: With Appli-

cations in Engineering and the Sciences. John Wiley, New York.

Examples

library(lattice)
data(PaulaEx5.6.13)
xyplot(reflec ~ mistur, groups = metod, auto.key = list(title = 'Método'),

type = c("p", "g", "a"), data = PaulaEx5.6.13,
xlab = "Mistura”, ylab = "Reflectancia")

PaulaEx5.6.14 Comparacao de drogas para tratamento de leucemia

Description

Dados referentes a um experimento em que 30 ratos tiveram uma condi¢@o de leucemia induzida,
sendo submetidos, posteriormente, a trés drogas quimioterdpicas. Foram coletadas de cada animal a
quantidade de células brancas, a quantidade de células vermelhas e o nimero de col6nias de células
cancerosas, em trés periodos diferentes.



PaulaEx5.6.15 265

Format
Um data. frame com 120 observacdes e 5 varidveis.
rato Numero de identifica¢do do rato.
period Periodo de avaliacdo (1, 2, 3 ou 4).
trat Droga quimioterdpica utilizada (1, 2 ou 3).
celubran Quantidade de células brancas.

celuverm Quantidade de células vermelhas.

celucanc Numero de coldnias de células cancerosas.

Source
Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exercicio 5.6.14, pag. 401)

References
Myers, R.H.; Montgomery, D. C. e Vining, G. G. (2002). Generalized Linear Models: With Appli-
cations in Engineering and the Sciences. John Wiley, New York.

Examples

library(lattice)
data(PaulaEx5.6.14)

xyplot(celucanc ~ period, groups = rato,
type = c("p", "g", "a"), data = PaulaEx5.6.14)

PaulaEx5.6.15 Ensaio clinico em pacientes com artrite

Description

Ensaio clinico em que 20 pacientes com artrite foram aleatorizados, de modo que 10 receberam
o medicamento auronofin e os outros 10 receberam placebo. Sdo consideradas como varidveis
explicativas sexo e idade, além do tipo do tratamento. Os pacientes foram consultados e avaliados
em 4 ocasides.
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Format

Um data. frame com 80 observagdes e 6 varidveis.

pacient Identificacdo do paciente.

period Momento em que o paciente foi avaliado (1 = inicio do més, 2 = apés 1 més, 3 = apds 2
meses e 4 = apds 3 meses.

sexo Sexo (1 = masculino e 0 = feminino).
idade Idade (em anos).
trat Tratamento aplicado placebo ou Auronofin).

result Avaliacdo do paciente classificada em bom e regular ou ruim.

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Exercicio 5.6.14, pag. 401)

References

Myers, R.H.; Montgomery, D. C. e Vining, G. G. (2002). Generalized Linear Models: With Appli-
cations in Engineering and the Sciences. John Wiley, New York.

Examples

library(lattice)
data(PaulaEx5.6.15)

barchart(table(PaulaEx5.6.15%result,PaulaEx5.6.15%trat, PaulaEx5.6.15%period),
auto.key = list(space="top",
columns = 4, cex.title = 1, rectangles = TRUE, points=FALSE,
title = "Periodo"),
scales = list(y = list(relation = "free"),
x = list(alternating = FALSE)),
horizontal = FALSE, beside = FALSE, stack = FALSE,
xlab = "Resultado”, ylab = "Frequéncia absoluta”)

PaulaTb1.6 Anos de Estudo e a Renda Media Mensal

Description

Conjunto de dados que apresenta para cada unidade da federacido o nimero médio de anos de estudo
e a renda média mensal do chefe ou chefes de domicilio.
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Format
Um data. frame com 27 observagdes e 3 varidveis.

est Estado (unidade da federag@o).
esc Numero médio de anos de estudo.
rendm Renda média mensal (em reais).

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Tabela 1.6, p?g. 80)

Examples

data(PaulaTb1.6)
str(PaulaTb1.6)
library(lattice)
xyplot(rendm ~ est,
ylab = "Renda”,

xlab = "Estados”,
data = PaulaTb1.6,

type = 'h',
main = "Renda Média Mensal em Estado”,
grid = TRUE)

xyplot(rendm ~ esc,
ylab = "Renda",
xlab = "NUmero médio de anos de estudo”,
data = PaulaTb1.6,
type = c("p”, "smooth"),
main = "Renda Média Mensal por Anos de Estudo”)

PaulaTb1.9 Bacterias Sobreviventes em Amostras

Description
Nimero de bactérias sobreviventes em amostras de um produto alimenticio segundo o tempo de
exposi¢do do produto a uma temperatura de 300°F.

Format
Um data. frame com 12 observagdes e 2 varidveis.

num Numero de bactérias sobreviventes.

temp Tempo de exposi¢do (em minutos).
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Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Tabela 1.9, pag. 88)

Examples

data(PaulaTb1.9)
str(PaulaTb1.9)
library(lattice)

xyplot(num ~ temp,

ylab = "NUmero de bactérias”,
xlab = "Tempo de exposicdo”,
data = PaulaTb1.9,
type = c("0"),
main = "Numero de Bactérias Sobreviventes por Tempo de Exposicdo”)
PaulaTb2.1 Desempenho de Turbinas para Motores de Aviao
Description

Resultados de um experimento conduzido para avaliar o desempenho de cinco tipos de turbina de
alta velocidade para motores de avido. Foram considerados dez motores de cada tipo registrando-se
o tempo até a perda de velocidade ou, equivalentemente, a dura¢do do motor.

Format

Um data. frame com 50 observagdes e 2 variaveis.

turb Fator com cinco niveis que indica o tipo de turbina.

tempo Tempo até a perda de velocidade, ou seja, duragdo do motor, mensurado em unidades de
milhdes de ciclos.
Source
Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdao: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Tabela 2.1, pag. 121)
References

Lawless, J. F. (1982). Statistical Models and Methods for Lifetime Data. John Wiley, New York.
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Examples

data(PaulaTb2.1)
str(PaulaTb2.1)

# Dados no formato "largo"”, conforme tabela 2.1 (Paula, 2004)
unstack(PaulaTb2.1, tempo ~ turb)

aggregate(tempo ~ turb, summary, data = PaulaTb2.1)

library(lattice)
xyplot(tempo ~ turb,
data = PaulaTb2.1,

"nan

type = c("p”, "g", "smooth"))

densityplot(~tempo, groups = turb, data = PaulaTb2.1,
auto.key = list(corner = c(0.9, 0.9),
title = "Tipos de turbina”,
cex.title = 1))

PaulaTb2.6 Projecao de Vendas

Description
Dados referentes a 20 valores projetados para vendas de produtos confrontados com os verdadeiros
valores de venda obtidos.

Format

Um data. frame com 20 observagdes e 2 varidveis.

proj Valor projetado de venda.

real Valor real de venda.

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdao: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Tabela 2.6, pag. 159)

Examples
data(PaulaTb2.6)
str(PaulaTb2.6)

library(lattice)
xyplot(real ~ proj, data = PaulaTb2.6,
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grid = TRUE, pch = 19, cex = 1.2,

panel = function(x, y, ...) {
panel.xyplot(x, vy, ...)
panel.abline(@, 1, 1ty = 2)
»
PaulaTb3.12 Ocorrencia de vaso-constricao

Description

Dados de um experimento desenvolvido para avaliar a influéncia da quantidade de ar inspirado na
ocorréncia de vaso-constricao na pele dos dedos da mao. A resposta é a ocorréncia (1) ou auséncia
(0) de compressdo de vasos e as covaridveis sdo o volume e a razio de ar inspirado.

Format

Um data. frame com 39 observagdes e 3 varidveis, em que

vol Logaritmo do volume de ar inspirado.
razao Logaritmo da razdo de ar inspirado.

resp Ocorréncia ou ndo de compressdo de vaso (ocorréncia = 1 e auséncia = 0).

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdao: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Tb 3.12 pag. 227)

Examples

library(lattice)
data(PaulaTb3.12)
str(PaulaTbh3.12)

bwplot(vol ~ resp, data = PaulaTbh3.12,
type=c("p","a"),
xlab="Vaso-constrigado”, ylab="Volume de ar inspirado”,
scales=list(x=list(labels=c("Auséncia”,"Ocorréncia”))),
main="Ocorréncia de vaso-constrigdo"”)

bwplot(razao ~ resp, data = PaulaTbh3.12,
type=c("p","a"),
xlab=" Vaso-constricdo”, ylab="Razdo de ar inspirado”,
scales=list(x=list(labels=c("Auséncia”,"Ocorréncia”))),
main="0Ocorréncia de vaso-constrigdo")
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PaulaTb3.20 Aplicacao de inseticidas em insetos

Description

Dados de um experimento em que trés inseticidas foram aplicados em determinada espécie de in-
seto, sendo verificado o nimero de sobreviventes para cada dose aplicada.

Format

Um data. frame com 18 observacdes e 7 varidveis, em que

mortos Numero de insetos mortos.
exp Numero de insetos expostos aos inseticidas.
dose Dose aplicada dos inseticidas.

inset Tipo de inseticida.

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Tb 3.20 pag. 246)

Examples

library(lattice)
data(PaulaTb3.20)
str(PaulaTb3.20)

xyplot(mortos/(sum(mortos)) ~ dose, data = PaulaTb3.20, auto.key = TRUE,
type = c("p"”,"a"), groups= inset,

xlab = "Dose de inseticida aplicada”,
ylab = "Proporgdo de insetos mortos”,
main = "Aplicacgbes de inseticidas")
PaulaTb3. 21 Distribuicao de Rotifers das Duas Especies

Description

Experimento com duas espécies de *rotifers*, um tipo microscépio de invertebrado aquético. Sao
apresentados pra cada espécie a densidade relativa da substancia, o nimero de *rotifers* expostos
e o numero de *rotifers* em suspensao.
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Format
Um data. frame com 40 observagdes e 4 varidveis.
dens Densidade.
susp Rotifers suspensos.
exp Rotifers expostos.
esp Espécie (Polyarthra, Keratella).

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdao: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Tb 3.21, pag. 257)

Examples

data(PaulaTb3.21)

str(PaulaTb3.21)

library(lattice)
xyplot(PaulaTbh3.21$susp/PaulaTh3.21$exp ~ dens,

groups = esp,
data = PaulaTb3.21,

xlab = "Densidade”,
ylab = "Proporgdo de rotifers suspensos”,
type = c("p"),

auto.key = TRUE)

PaulaTb4.12 Associacao entre Renda e Satisfacao no Emprego

Description

Dados resultantes de uma pesquisa com 901 individuos classificados segundo sua renda anual e grau
informado de satisfacdo no emprego. O interesse no estudo € relacionar a renda anual e satisfacdo
no emprego.

Format
Um data. frame com 16 observagdes e 3 varidveis.
renda Fator com quatro niveis representando a renda do individuo. Expressos em mil USD os

niveis sdo: menor que 6 (<6), entre 6 e 12 (6-15), entre 15 e 25 (15-25) e maior que 25 (>25).

satis Fator com quatro niveis que representa o grau de satisfacdo do individuo no emprego (alto,
bom, médio e baixo).

nind Ndmero de individuos na combinagdo das varidveis renda e satis.
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Source
Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdao: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Tabela 4.12, pag. 331)

References

Agresti, A. (1990). Categorical Data Analysis. John Wiley, New York.

Examples

data(PaulaTb4.12)
str(PaulaTb4.12)

(xt <- xtabs(nind ~ ., data = PaulaTbh4.12))
plot(xt)

library(lattice)

xyplot(nind ~ renda,
groups = satis,
data = PaulaTh4.12,

nan

type = c("p", "a", "g"),

ylab = 'Ndmero de individuos',
auto.key = list(
space = "right”, cex.title =1,

title = "Grau de\nsatisfacdo”))

PaulaTb4.14 Ocorrencia de Doenca das Coronarias

Description

Os dados sdo referentes a classificacdo de 1330 pacientes segundo trés fatores: ocorréncia de doenca
das corondrias, nivel de colesterol e pressao arterial. O interesse € analisar a associacao entre essas
varidveis.

Format
Um data. frame com 32 observagdes e 4 varidveis.
doenca Fator com dois niveis que indica a ocorréncia (sim) ou nao ocorréncia (ndo) de doenga das

coronarias.

colest Fator com quatro niveis que indica o nivel de colesterol do paciente. A unidade de medida
adotada é mg/lOOcm3 com classes <200, 200-219, 220-259 e >259.

pa Fator com quatro niveis referente a pressdo arterial do paciente. A unidade de medida adotada
¢ mm Hg (milimetro-merctirio) com classes <127, 127-146, 147-166 ¢ >166.

nind Numero de individuos para cada combinacdo das categorias das varidveis doenca, colest e
pa.
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Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdao: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Tabela 4.14, pag. 334)

References

Everitt, B. S. (1977). The Analysis of Contingency Tables. Chapman anda Hall, London.

Examples

data(PaulaTb4.14)
str(PaulaTb4.14)
xt <- xtabs(nind ~

ftable(xt)
plot(xt)

., data = PaulaTb4.14)

library(lattice)
xyplot(nind ~ colest | doenca,
groups = pa,
data = PaulaTbh4.14,
type = c("p”, "a", "g"),
xlab = 'Colesterol’,
ylab = 'NUmero de individuos',
scales = list(x = list(rot = 45)),
auto.key = list(

space = "right”, cex.title = 1,
title = "Pressdo arterial\nem mm Hg"))
PaulaTb4.2 Mortes por Cancer de Pulmao e Consumo de Cigarro

Description

Dados provenientes de um estudo de acompanhamento de doutores Britanicos durante a década de
50. Neste estudo observou-se a ocorréncia de mortes por cincer de pulmdo segundo o consumo
médio didrio de cigarro e a faixa-etdria.

Format
Um data. frame com 16 observagdes e 4 variaveis.

nmortes Numero de casos de morte por cancer de pulmao.
tpessoas Total de anos de exposicdo (somado para toda a amostra).

cmdc Consumo médio didrio de cigarros, dividido em quatro niveis 0, 1-9, 10-30 ou +30 cigarros
consumidos.

idade Idade, registrada em faixas-etdrias de 40- 49, 50-59, 60-79 e 70-80 anos.
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Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Tabela 4.2, pag. 294)

Examples

data(PaulaTb4.2)
str(PaulaTb4.2)

xtabs(nmortes ~ cmdc + idade, data = PaulaTb4.2)
(xt <- xtabs((nmortes/tpessoas)*100 ~ cmdc + idade, data = PaulaTb4.2))
plot(xt)

library(lattice)
xyplot((nmortes/tpessoas)*100 ~ cmdc,
xlab = "Consumo médio de cigarros”,
ylab = "Taxa de mortes por cancer de pulmdo”,
groups = idade,
data = PaulaTbh4.2,
type = c("b", "g"),
auto.key = list(corner = c(@0.1, 0.9), cex.title =1,
title = "Faixa-etaria”))

PaulaTb4.7 Demanda de TV a Cabo em Areas Metropolitanos dos EUA

Description

Dados de um estudo sobre demanda de TV’s a cabo em 40 dreas metropolitanas dos Estados Unidos.
Nesse estudo a varidvel de interesse € o nimero de assinantes (nass) e as demais varidveis reg-
istradas tem por objetivo explicar esta contagem.

Format

Um data. frame com 40 observagdes e 8 varidveis.

nass Numero de assinantes de TV a cabo (em milhares).

domic Numero de domicilios na drea (em milhares).

perc Percentagem de domicilios com TV a cabo.

renda Renda per capita por domicilio com TV a cabo (em USD).
taxa Valor da taxa de instalacdo de TV a cabo (em USD).

custo Custo médio mensal de manutencdo de TV a cabo (em USD).
ncabo Nimero de canais a cabo disponiveis na drea.

ntv Numero de canais nido pagos com sinal de boa qualidade na area.
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Source
Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Tabela 4.7, pag. 317)

Examples

data(PaulaTb4.7)
str(PaulaTb4.7)

library(lattice)
splom(PaulaTb4.7, type = c("p"”, "smooth"), lwd = 2)

PaulaTb4.9 Avarias em Navios de Carga

Description

Dados referentes a um estudo em que se avaliou o niimero de avarias causadas por ondas em navios
de carga. Contém 34 registros com informagdes do tipo de navio, ano de fabricacdo, periodo de
operacdo e tempo em operacdo (que pode ser considerado como offset na andlise, pois espera-se um
maior nimero de avarias em navios com um maior tempo em operacio).

Format

Um data. frame com 34 observagdes e 5 variaveis.

tipo Fator com cinco niveis que representa o tipo de navio (A, B, C, D e E).

ano Fator com quatro niveis que representa o ano de fabricacdo do navio (entre 1960 e 1964
(60-64), entre 1965 e 1969 (65-69), entre 1970 ¢ 1974 (70-74) ¢ entre 1975 ¢ 1979 (75-79)).

peri Fator com dois niveis que representa o periodo de operac¢do do navio (entre 1960 e 1974
(60-74) e entre 1975 ¢ 1979 (75-79)).

meses Tempo, em meses, em que o0 navio esteve em operagao.

avarias Numero de avarias no navio.

Source

Paula, G. A. (2004). Modelos de regressdo: com apoio computacional. Sdo Paulo, SP: IME-USP.
(Tabela 4.9 pag. 322)
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Examples

data(PaulaTb4.9)
str(PaulaTb4.9)

# Numero de observacGes em cada combinacdo das varidveis explicativas
ftable(PaulaTbh4.9[, c("tipo”, "ano”, "peri")1])

# Numero de avarias e numero de avarias por més observada em cada
# combinacdo das variaveis explicativas

xtabs(avarias ~ tipo + ano + peri, data = PaulaTb4.9)

xt <- xtabs(avarias/meses ~ ., data = PaulaTb4.9)

plot(xt)

library(lattice)
xyplot(avarias/meses ~ tipo | peri,
groups = ano,
data = PaulaTbh4.9,

non

type = c("p”, "a", "g"),

auto.key = list(
space = "right”, cex.title =1,
title = "Ano de\nfabricagao”))

PimentelEg4.2 Alimentacao de porcos

Description

Experimento (ficticio) de alimenta¢do de porcos em que se usaram quatro ragdes (A, B, C, D),
cada uma fornecida a cinco animais escolhidos ao acaso. A tabela apresenta os aumentos de peso
observados.

Format

Um data. frame com 20 observagdes e 2 varidveis, em que

racoes Fator de 4 niveis qualitativos, usado para identificar o tipo de ragao.

ganhopeso Aumento do peso dos porcos, observado em quilogramas.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
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Examples

plot(PimentelEg4.2,
xlab = "RacGes”,
ylab = "Ganho de Peso")

PimentelEg5.2 Competicao de Variedades de Batatinha

Description

Experimento de competicdo de variedades de batatinha feito pelo Engenheiro Agronomo Oscar A.
Garay em Balcare, Argentina. O experimento foi realizado em blocos casualizados.

Format

Um data. frame com 32 observagdes e 3 varidveis, em que

bloco Fator de 4 niveis qualitativos, usado para controle local.
variedade Fator de 8 niveis qualitativos que sdo as variedades de batatinha.

producao Producio de batatinha, em ton ha—1, nas unidades experimentais.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistitica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Exemplo 5.2)

Examples

library(lattice)
data(PimentelEg5.2)

xyplot(producao ~ variedade, groups = bloco, data = PimentelEg5.2,
type = Ilbll’
ylab=expression(Produgdo~(t~ha*{-1})),
xlab="Variedades de batatinha”)
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PimentelEg6.2 Ensaio de Competicao de Variedades de Cana-de-acucar

Description
Experimento de competicdo de variedades de cana-de-agucar no qual foram usadas cinco variedades
dispostas em um delineamento quadrado latino 5 x 5.
Format
Um data. frame com 25 observagdes e 4 varidveis, em que
linha Fator de 5 niveis qualitativos, usado para identificar as linhas do quadrado latino.
coluna Fator de 5 niveis qualitativos, usado para identificar as colunas do quadrado latino.

varied Fator de 5 niveis qualitativos que s@o as variedades de cana-de-agucar.

prod Dados de produgdo de cana-planta, em kg por parcela.

Source
Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Exemplo 6.2, pag. 96)
Examples
data(PimentelEg6.2)
str(PimentelEg6.2)
library(lattice)
xyplot(prod ~ varied,
data = PimentelEg6.2,
xlab = "Variedades de cana-de-aglcar”,

ylab = "Produgado (kg/parcela)”)

levelplot(prod ~ linha + coluna,

data = PimentelEg6.2, aspect = "iso",
panel = function(x, y, z, subscripts, ...) {
panel.levelplot(x, y, z, subscripts = subscripts, ...)

panel.text(x, v,
PimentelEg6.2%$varied[subscripts],
cex = 0.8)
panel.text(x, y, z, pos = 1)
»
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PimentelEg7.3 Experimento Fatorial de Adubacao Mineral e com Vinhaca

Description

Experimento fatorial, 22, em que os fatores eram adubacio mineral completa e adubagio com vin-
haca. As parcelas foram dispostas em blocos ao acaso.

Format

Um data. frame com 16 observagdes e 4 varidveis, em que

bloco Fator de 4 niveis qualitativos, usado para controle local.

mineral Fator de 2 niveis codificados que representa a adubagdo mineral completa, sendo que o
valor 1 indica adubacio e -1 indica auséncia.

vinhaca Fator de 2 niveis codificados que represetna a adubagdo com vinhaga, sendo que o valor
1 indica presenca e -1 auséncia.

y Resposta observada nas parcelas do experimento.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Exemplo 7.3, pag. 119)

Examples

library(lattice)

data(PimentelEg7.3)
str(PimentelEg7.3)

xtabs(~mineral + vinhaca, data = PimentelEg7.3)

xyplot(y ~ mineral | factor(vinhaca),
groups = bloco, type = "o0",
data = PimentelEg7.3,
xlab = "Niveis codificados de adubacdo mineral”,
ylab = "Resposta”,
strip = strip.custom(factor.levels =
c("Sem Vinhaca",
"Com Vinhaga")))
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PimentelEg7.4 Experimento de Adubacao com Torta de Filtro e Adubo Mineral

Description

Experimento fatorial 22 em que os fatores eram adubo mineral e torta dos filtros de Oliver de usinas
de agucar.

Format

Um data. frame com 16 observacdes e 4 varidveis, em que

bloco Fator de 4 niveis qualitativos usado para controle local.

mineral Fator de 2 niveis métricos codificados que representa a aplica¢do de adubo mineral, sendo
que a varidavel assume 1, quando houver adubo mineral na parcela e -1 caso contrério.

torta Fator de 2 niveis métricos codificados que representa a utilizacdo de torta dos filtros de
Oliver de usinas de agucar, sendo que a varidvel assume 1, quando houver torta na parcela e
-1 caso contrdrio.

y Respoata medida no ensaio.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Exemplo 7.4, pag. 120)

Examples

library(lattice)

data(PimentelEg7.4)
str(PimentelEg7.4)

xtabs(~mineral + torta, data = PimentelEg7.4)

xyplot(y ~ mineral, groups = torta, data = PimentelEg7.4,
type = c("p", "a"),
xlab = "Adubo mineral”,
ylab = "Resposta”,
auto.key = list(columns = 2,
title = "Torta”, cex.title = 1.1))
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PimentelEx5.8.4 Dados de Producao de Cana-planta em Ensaio de Variedades

Description

Experimento em blocos casualizados realizado pela Cooperativa dos Usineiros do Oeste do Estado
de Sdo Paulo, referente a producdo de cana-planta de um ensaio de variedades de cana.

Format
Um data. frame com 28 observagdes e 3 varidveis, em que

bloco Fator de 4 niveis qualitativos, usado para controle local.
variedade Fator de 7 niveis qualitativos, que sdo as variedades cana-de-agucar.
prod Dados de produgado de cana-planta.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.

Examples

library(lattice)

xyplot(prod ~ variedade,
groups = bloco,
data = PimentelEx5.8.4,
xlab = "Variedade”,
ylab = "Producao”)

PimentelEx5.8.5 Competicao de Variedades de Mandioca

Description

Experimento em blocos ao acaso, realizado pelo Instituto de Pesquisas Agronomicas do Leste (atual
Centro Nacional de Pesquisa de Mandioca e Fruticultura da Embrapa), em Cruz das Almas, BA,
referente a producdo em uma competicio de variedades de mandioca.

Format
Um data. frame com 24 observagdes e 3 varidveis, em que

bloco Fator de 4 niveis qualitativos, usado para controle local.
variedade Fator de 6 niveis qualitativos, que sdo os diferentes tipos de mandioca.
prod Produ¢do de mandioca, em t ha—!.
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Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.

Examples

library(lattice)

xyplot(prod ~ variedade,
groups = bloco,
data = PimentelEx5.8.5,
xlab = "Variedade”,
ylab = "Producdo”)

PimentelEx6.6.3 Efeito da Idade de Castracao no Ganho de Peso de Suinos

Description
Ensaio de alimentag@o de suinos, no qual foi usado um quadrado latino de 4 x 4, com os resultados
referentes aos ganhos de peso ao fim de 252 dias.

Format

Um data. frame com 16 observacdes e 4 varidveis, em que

leitegada Fator de 4 niveis qualitativos, usado para identificar as 4 diferentes ninhadas de leitdes,
cada leitegada representa uma linha do quadrado latino de 4 x 4.

coluna Fator de 4 niveis qualitativos, usado para identificar as colunas do quadrado latino de 4 x
4, essas colunas objetivam controlar a variagdo de peso dos leitdes dentro de cada leitegada.

castracao Fator de 4 niveis qualitativos, que sdo os diferentes tipos de tratamento, sdo eles: cas-
tracdo aos 7, 21 e 56 dias de idade e a testemunha, que s@o animais ndo castrados.

peso Ganho de peso, em kg, ao fim de 252 dias.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Exercicio 6.6.3, pagina 110)

Examples

data(PimentelEx6.6.3)
str(PimentelEx6.6.3)

library(lattice)
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xyplot(peso ~ castracao,
jitter.x = TRUE,
data = PimentelEx6.6.3,
xlab = "Castragao”,
ylab = "Ganho de peso (kg)")

levelplot(peso ~ leitegada + coluna,

data = PimentelEx6.6.3, aspect = "iso",
panel = function(x, y, z, subscripts, ...) {
panel.levelplot(x, y, z, subscripts = subscripts, ...)

panel.text(x, vy,
PimentelEx6.6.3%castracaolsubscripts],
cex = 0.8)
panel.text(x, y, z, pos = 1)
»

PimentelPg142 Grupo de Experimentos Fatoriais de Adubacao de Algodao

Description

Grupo de experimentos de adubag@o de algoddo, todos em delineamento inteiramente casualiado
com 4 repeti¢des cada. As combinacdes de NPK formam em ensaio fatorial com um tratamento
adicional.

Format

Um data. frame com 100 observacdes e 6 varidveis, em que

exper Fator de 5 niveis qualitativos que identifica da um dos experimentos.
rept Inteiro de 4 niveis que indica as repeti¢des dos tratamentos em cada experimento.

N Fator de 3 niveis cédificados que refere-se as doses de nitrogénio na composi¢do do adubo, sendo
que a variavel assume 0 quando ndo houver nitrogénio, 1 quando houver uma dose e 2 quando
houverem duas doses.

P Fator de 2 niveis cddificados que refere-se as doses de fésforo na composi¢cdo do adubo, sendo
que a variavel assume 0 quando ndo houver fésforo, 1 quando houver uma dose.

K Fator de 3 niveis cédificados que refere-se as doses de potdssio na composi¢do do adubo, sendo
que a varidvel assume 0 quando ndo houver potédssio, 1 quando houver uma dose e 2 quando
houverem duas doses.

y Varidvel resposta do experimento.

Details

Esse experimento é um ensaio fatorial com um tratamento adicional, a testemunha, que é a com-
bingdo das doses zero de NPK, e a porcéo fatorial é a combinacdo das doses 1 e 2 de NK tendo o P
fixoem 1.
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Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Pagina 142)

Examples

library(lattice)

data(PimentelPg142)
str(PimentelPg142)

# Fatorial incompleto ou fatorial completo 2 x 2 + 1 testemunha.
ftable(xtabs(~P + N + K, data = PimentelPg142))

xyplot(y ~ interaction(N, P, K, drop = TRUE, sep = ""),
groups = exper, data = PimentelPgl142,
type = c("p", "a"), jitter.x = TRUE,
auto.key = list(title = "Ensaio”, cex.title = 1.1,
columns = 3),
xlab = "Combinacdo de adubacdes NPK (niveis codificados)”,
ylab = "Resposta”)

PimentelPg185 Experimento em Blocos Incompletos do Tipo 111

Description

Experimento em blocos incompletos equilibrados, no qual temos v = 5 tratamentos, A = 3, k = 3
parcelas por bloco, r = 6 repeticdes e b = 10 blocos, em que os blocos ndo podem ser agrupados
em repeti¢cdes ou grupos de repeticdes.

Format

Um data. frame com 30 observagdes e 3 varidveis, em que

bloc Fator de 10 niveis qualitativos, usado para controle local. Cada bloco tem tamanho 3.
trat Fator de 5 niveis qualitativos que sdo os tratamentos estudados do experimento.

y Varidvel resposta medida nas parcelas.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Pagina 185)
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Examples

data(PimentelPg185)
str(PimentelPg185)

library(lattice)

xyplot(y ~ trat,
groups = bloc, type = "o0",
data = PimentelPg185,
auto.key = list(title = "Blocos”,
cex.title = 1.1, columns = 5),
xlab = "Tratamento”,
ylab = "Resposta”)

PimentelPg267 Percentual de Sorgo na Racao para Desenvolvimento de Pintos

Description

Ensaio de Torres e Pimentel-Gomes (1959) em que foram estudadas 4 ra¢des para pintos dos dois
sexos (machos e fémeas), instalado um delineamento inteiramente casualizado com duas repeticoes.
Cada parcela tinha inicialmente 13 aves, mas algumas morreram, de modo que, na pesagem final,
com 4 semanas de idade, algumas parcelas contavam com 12 animais apenas.

Format

Um data. frame com 16 observagdes e 4 varidveis, em que

sexo Fator de 2 niveis qualitativos, que refere-se ao sexo do animal: masculino (M) e eeminino
).

sorgo Fator de 4 niveis que representa o percentual de sorgo na ragao: 0, 10, 20 e 30% de sorgo na
ragao.

animais Numero de aves na parcela.

peso Peso total das aves da parcela, em decagramas.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Pagina 267)

Torres, A. P., Pimentel-Gomes, F. Substitui¢cdo de subprodutos de trigo pelo sorgo moido na alimen-
tacdo de pintos. Escola Superior de Agricultura "Luiz de Queiroz". Anais E.S.A. "Luiz de Queiroz"
16:251-76, 1959.
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Examples

library(lattice)

data(PimentelPg267)
str(PimentelPg267)

xyplot(peso ~ sorgo, data = PimentelPg267,
groups = sexo, type = c("a", "p"),
auto.key = list(title = "Sexo", cex.title =1,
columns = 2),

ylab = "Peso Total (em decagramas)”,
xlab = "Percentual de sorgo na racao (%)")
PimentelPg269 Influencia da Caseina lodada na Nutricao de Vacas Leiteiras
Description

Ensaio realizado pelo Departamento de Producdo Animal da Secretaria de Agricultura paulista, que
teve por objetivo estudar a influéncia da caseina iodada na nutri¢éo de vacas leiteiras. Consideram-
se 4 tratamentos (doses de caseina iodada) e fizeram-se 3 repeti¢des, em blocos casualizados com
cada bloco contendo 4 parcelas, cada uma constituida por uma vaca. As vacas eram todas mestigas
Flamengo x Caracu e todas paridas em maio, junho ou julho de 1959. Os blocos foram organizados
tendo em vista a producdo de leite das vacas em um periodo pré-experimental de duas semanas, em
que todas recebiam uma mesma ra¢do. No primeiro bloco ficaram as vacas de maior produgéo, no
segundo as 4 seguintes e no terceiro as de menor produgao.

Format

Um data. frame com 12 observagdes e 3 varidveis, em que

bloc Fator de 3 niveis qualitativos, usado para controle local.
caseina Dosagem de caseina iodada, em gramas.

prod Producdo de leite das vacas, em kg, no periodo experimental de 8 semanas (de 20 de Outubro
a 15 Dezembro de 1959).

A observagdo da testemunha (0 de caseina) no bloco 3 foi perdida. O valor correspondente foi
estimado por métodos de imputacdo de parcela perdida discutido na secdo 5.4 de Pimentel-Gomes
(2009).

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Pagina 269)
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Examples

library(lattice)

data(PimentelPg269)
str(PimentelPg269)

xyplot(prod ~ caseina, data = PimentelPg269,
groups = bloc, type = "o0",
auto.key = list(title = "Bloco”, cex.title = 1.1,
columns = 3),
ylab = "Producdo de Leite (kg)",
xlab = "Dose de Caseina Iodada (gramas)")

# Parcela perdida que foi estimada.
subset(PimentelPg269, caseina == @ & bloc == "3")

i <- with(PimentelPg269, caseina == @ & bloc == "3")
PimentelPg269%$prod[i] <- NA

PimentelPg382 Metodos de Enxertia no Pegamento de Mudas

Description

Experimento com 3 métodos de enxertia em que haviam 200 estacas para cada método e pegaram
180, 150 e 145 desses enxertos, respectivamente.

Format

Um data. frame com 3 observacdes e 3 varidveis, em que

metod Fator de 3 niveis qualitativos que sdo os métodos de enxertia das estacas.

morta Quantidade de estacas mortas, ou seja, que ndo pegaram com a enxertia, de um total de 200
estacas.

viva Quantidade de estacas vivas, ou seja, que pegaram com a enxertia, de um total de 200 estacas.
A soma das vivas com as mortas € 200, portanto.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Pagina 382)
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Examples

library(lattice)

data(PimentelPg382)
str(PimentelPg382)

barchart(morta + viva ~ metod, data = PimentelPg382,
stack = TRUE, auto.key = TRUE,
xlab = "Método de enxertia”,
ylab = "Quantidade de estacas")

PimentelPg72 Ensaio de alimentacao de leitoas

Description

Experimento realizado pelos técnicos Manoel Becker, Luis Paulin Neto, Geraldo Leme da Rocha
e Benjamin Cintra, no qual dois tratamentos foram estudados (feno de alfafa e feno de quicuio),
aplicados a 8 leitoas Duroc Jersey bem homogéneas. A quatro leitoas, escolhidas por sorteio, foi
fornecida a racdo com feno de alfafa, e as quatro restantes, a racdo com feno de quicuio. Por fim,
foram observados os ganhos de peso no periodo experimental de trés meses.

Format

Um data. frame com 8 observacdes e 2 varidveis, em que

feno Fator de 2 niveis qualitativos, que sdo os diferentes tipos de feno.

ganhopeso Aumento do peso das leitoas, observado em quilogramas.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
Examples

library(lattice)

xyplot(jitter(ganhopeso) ~ feno,
data = PimentelPg72,
xlab = "Tipo de Feno”,
ylab = "Ganho de Peso")
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PimentelPg91 Preparo com do solo na Producao de Milho

Description
Experimento em blocos casualizados realizado pelo Engenheiro Agronomo Duvilio Ometto, com 2
tratamentos (aradura profunda e aradura superficial) e 6 blocos com 2 repeti¢des cada.

Format

Um data. frame com 24 observagdes e 3 varidveis, em que

aradura Fator de 2 niveis qualitativos, que s@o os diferentes tipos de aradura.
bloco Fator de 6 niveis qualitativos, usado para controle local.

prod Producio de milho, em kg por parcela de 200m?2.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
Examples

library(lattice)

xyplot(prod ~ aradura,
jitter.x = TRUE,
groups = bloco,
data = PimentelPg91,
xlab = "Aradura”,
ylab = "Producdo”)

PimentelTb10.3.1 Experimento em Blocos Imcompletos do Tipo |

Description

Experimento em blocos imcompletos equilibrados, no qual temos v = 8 tratamentos, A = 1, k = 2
parcelas por bloco, 7 = 7 repeti¢des, b = 28 blocos e E = 55%, em que os blocos podem ser
agrupados em repeticdes.
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Format

Um data. frame com 56 observagdes e 4 varidveis, em que

rept Fator de 7 niveis qualitativos, que sdo as repeti¢des do experimento. Cada repeticdo tem 4
blocos de tamanho 2 e um parcela de cada variedade (8 parcelas).

trat Fator de 8 niveis qualitativos que sdo os tratamentos estudados.

bloc Fator de 4 niveis qualitativos que identifica os blocos dentro de uma repeticao. Os blocos tem
tamanho 2.

y Varidvel medida nas parcelas. Unidade de medida nao fornecida.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Tabela 10.3.1, pag. 190)

Examples

data(PimentelTb10.3.1)
str(PimentelTh10.3.1)

library(lattice)

xtabs(~trat + rept, data = PimentelTb10.3.1)
ftable(xtabs(~trat + bloc + rept, data = PimentelTb10.3.1))

xyplot(y ~ trat,
groups = bloc,
auto.key = list(title = "Blocos”,
cex.title = 1.1, columns = 4),
data = PimentelTb10.3.1,

xlab = "Variedade",
ylab = "Resposta”)
PimentelTb10.4.1 Experimento em Blocos Imcompletos do Tipo 11
Description

Experimento em blocos imcompletos equilibrados, no qual temos v = 7 tratamentos, A = 1,7 =6
repeticdes, b = 21 blocos, em que os blocos sdo reunidos em grupos de duas repeticdes.
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Format

Um data. frame com 42 observagdes e 4 varidveis, em que

grup Fator de 3 niveis qualitativos, que sdo os os grupos de blocos. Cada grupo tem 7 blocos de
tamanho 2 e duas repeti¢des de cada tratamento (14 parcelas).

bloc Fator de 7 niveis qualitativos, usado para identificar os blocos em cada grupo. O bloco tem
tamanho 2.

trat Fator de 7 niveis qualitativos que sdo os tratamentos estudados.

y Varidvel resposta do experimento medida nas parcelas.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Tabela 10.4.1, pag. 192)

Examples

data(PimentelTb10.4.1)
str(PimentelTh10.4.1)

library(lattice)

xtabs(~trat + grup, data = PimentelTb10.4.1)
ftable(xtabs(~trat + grup + bloc, data = PimentelTb10.4.1))

xyplot(y ~ trat,
groups = grup,
auto.key = list(title = "Grupo”,
cex.title = 1.1, columns = 2),
data = PimentelTb10.4.1,
xlab = "Tratamento”,
ylab = "Resposta”)

PimentelTb10.6.1 Experimento do Tipo Il com recuperacao da informacao interblocos

Description

Experimento em blocos incompletos equilibrados do Tipo III com recuperacdo da informacao in-
terblocos, conduzido por Fraga e Costa (1950). Neste experimento temos b = v = 13, k = r = 4,
A = 1 e os valores de z obtidos através de z = arcsin (w / 18—0), onde p é a porcentagem amostral
de plantas sadias.
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Format

Um data. frame com 52 observagdes e 3 varidveis, em que

bloc Fator de 13 niveis qualitativos, usado para controle local. Cada bloco tem tamanho 4.
trat Fator de 13 niveis qualitativos que sdo os tratamentos estudados do experimento.

z Varidvel expressa como transformacdo da porcentagem p de plantas sadias, obtida através de
o . > P ~ e
z = arcsin (\ /' 100 ) Essa transformacao ¢ utilizada em d.ados de propor¢ao para est.ablhzar a
variancia e assim atender o pressuposto de homocedasticidade da andlise de variancia.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Tabela 10.6.1, pag. 198)

Fraga Jr., C. G., Costa, A. S. Andlise de um experimento para combate de vira-cabeca do tomateiro.
Bragantia, 10: 305-316, 1950.

Examples

data(PimentelTb10.6.1)
str(PimentelTbh10.6.1)

library(lattice)
xtabs(~trat + bloc, data = PimentelTb10.6.1)

xyplot(z ~ trat,
groups = bloc, jitter.x = TRUE,
auto.key = list(title = "Blocos”,
cex.title = 1, columns = 5),
data = PimentelTb10.6.1,
xlab = "Tratamentos”,
ylab = expression(arcsin * sqrt(p/100)))

PimentelTb11.3.1 Experimento de Producao de Milho em Latice Quadrado

Description

Producdo de milho em um experimento em delineamento reticulado quadrado triplo de 4 times 4
avaliando a 16 hibridos de milho, em que m = 3 repeti¢des ortogonais e k = 4 blocos de tamanho
4.
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Format

Um data. frame com 48 observagdes e 4 varidveis, em que

rept Fator de 3 niveis qualitativos, que sdo as 3 repeti¢des do quadrado triplo. Cada repeti¢do tem
4 blocos de tamanho 4 e 1 repeticdo de cada tratamento que nio ocorrem juntas nos blocos de
uma mesma repeticao.

bloc Fator de 4 niveis qualitativos, usado para controle local. Cada bloco tem tamanho 4.
hibr Fator de 16 niveis qualitativos, que s@o os hibridos de milho.

prod Produg¢do de milho, em kg/parcela.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Tabela 11.3.1, pag. 215)

Examples

data(PimentelTb11.3.1)
str(PimentelTh11.3.1)

xtabs(~hibr + rept, data = PimentelTb11.3.1)
ftable(xtabs(~rept + bloc + hibr, data = PimentelTb11.3.1))

library(lattice)

xyplot(prod ~ hibr,
groups = rept,
type = c("p", "a"),
auto.key = list(title = "Repeticdes”,
cex.title = 1.1, columns = 3),
data = PimentelTb11.3.1,
xlab = "Hibridos de milho",
ylab = "Producdo (kg/parcela)”)

PimentelTb12.2.1 Experimento de Adubacao com P_20_5 em Milho

Description

Experimento de adubagé@o de milho feito pelos engenheiros agronomos Glauco Pinto Viegas e Erik
Smith, em blocos ao acaso, para estudar o efeito da adubacgdo na produtividade da cultura.
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Format

Um data. frame com 20 observagdes e 3 varidveis, em que

bloco Fator de 4 niveis qualitativos, usado para controle local.
P205 Fator de 5 niveis métricos que sdo as doses de P,O5 em kgha™1.

prod Producdo de milho, em kg/parcela.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Tabela 12.2.1, pag. 232)

Examples

library(lattice)

data(PimentelTb12.2.1)
str(PimentelTbh12.2.1)

xyplot(prod ~ P205,
groups = bloco,
data = PimentelTb12.2.1,
auto.key = list(title = "Blocos”, cex.title =1,
columns = 4),
ylab = "Producdo (kg/parcela)”,
xlab = expression(Dosagem~de~P[2]*x0[5]~(kg~ha*{-13})),
panel = panel.superpose,

degree = 2,
panel.groups = function(x, y, col, col.symbol, degree, ...) {
panel.xyplot(x, y, col = col.symbol, ...)

xnew <- seq(min(x), max(x), length.out = 30)

mo <- lm(y ~ poly(x, degree = degree))

ynew <- predict(m@, newdata = list(x = xnew))
panel.lines(x = xnew, y = ynew, col = col.symbol)

bl

PimentelTb12.3.1 Temperaturas Maximas Medias em Piracicaba

Description

Série de 15 anos das temperaturas maximas médias de Julho em Piracicaba-SP, em graus centigra-
dos.
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Format

Um data. frame com 15 observagdes e 2 varidveis, em que

ano Variavel que indica o ano em que foram registradas as temperaturas maximas médias do més
de Julho.

temperatura Temperatura maxima média de Julho em graus centigrados.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Tabela 12.3.1, pag. 236)

Examples

library(lattice)

data(PimentelTb12.3.1)
str(PimentelTbh12.3.1)

xyplot(temperatura ~ ano,
data = PimentelTbh12.3.1, type = "0",
ylab = expression("Temperatura”"~(degreexC)),
xlab = "Ano")

PimentelTb12.4.1 Producao de Cana em Funcao do Teor de K do Solo

Description

Experimento de produgdo de cana-de-acicar em fungdo do teor de K trocdvel do solo, em mi-
liequivalentes de terra fina seca na estufa, onde a nutricio com potéssio foi feita com 150 kg ha=!
de K. 20.

Format

Um data. frame com 15 observagdes e 2 varidveis, em que

K20 Teor de potéssio (K) trocével do solo, feito com 150kg ha=! de K>O.

prod Aumento de producio de cana em t ha™!.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Tabela 12.4.1, pag. 238)
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Examples

library(lattice)

data(PimentelTb12.4.1)
str(PimentelTh12.4.1)

xyplot(prod ~ K20,
data = PimentelTb12.4.1,
type = c("smooth”, "p"),
ylab = "Produgcdo de Cana (em t/ha)”,
xlab = "Teor de K do solo")

PimentelTb13.5.1 Grupo de Experimentos de Adubacao de Cana-de-acucar

Description

Conjunto de 38 ensaios fatoriais de 3% com N, P e K, em cana-de-agti¢ar, com dados de cana-planta
e soca, obtidos por Strauss (1951). O nutriente foi aplicado nas doses de zero, 60 € 120 kg.ha ! de
P05, s6 na cana-planta.

Format
Um data. frame com 228 observacdes e 4 varidveis, em que
safra Fator de 2 niveis qualitativos, que as safras da cana-planta e da cana-soca.
P Fator de 3 niveis qualitativos, que sdo as doses de fésforo (P), em kg ha=! de P,Os.

prod Médias de produgdo nas parcelas de 38 ensaios de adubag@o de cana-de-agticar.

ue Inteiro que identifica a unidade experimental que foi medida na safra da planta-cana e cana-soca.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Tabela 13.5.1, pag. 259)

Examples

library(lattice)

data(PimentelTb13.5.1)
str(PimentelTh13.5.1)

xyplot(prod ~ P,
groups = safra,
auto.key = list(title = "Safra”, cex.title =1,
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columns = 2),
type = c("a", "p"),
data = PimentelTb13.5.1,
ylab = expression("Produgdo de cana-de-agucar”"~(ton~ha*{-1})),
xlab = expression(P[2]*0[5]~(kg~ha*{-1})))

da <- reshape2::dcast(data = PimentelTbh13.5.1,
formula = ue ~ safra,
value.var = "prod"”)
str(da)

da <- merge(da, PimentelTb13.5.1[, c("ue”, "P")],

by = "ue"”, all.x = TRUE, all.y = FALSE)

xyplot(soca ~ planta, groups = P, data = da,
type = c("p”, "r"), aspect = "iso"”, grid = TRUE,
xlab = "Producdo da cana-planta”,
ylab = "Producdo da cana-soca”,
auto.key = list(title = expression(P[2]*0[5]~(kg~ha*{-1})),
cex.title = 1.1, columns = 3))

PimentelTb14.4.1 Producao de Leite em um Ensaio de Alimentacao de Vacas

Description

Experimento de nutricdo de vacas, conduzido em periodos com 12 vacas distribuidas em 4 grupos
de 3 vacas. Foram estudados 3 tipos de alimentacdo para as vacas em um delineamento quadrado
latino 3 x 3 em cada grupo (linha = vaca, coluna = periodo). A varidvel resposta é a producdo de
leite das parcelas.

Format

Um data. frame com 36 observagdes e 5 varidveis, em que

grupo Fator de 4 niveis qualitativos, usado para controle local. Cada grupo tem 9 parcelas em um
quadrado latino 3 x.

vaca Fator de 3 niveis qualitativos, que sdo as vacas, utilizado como linhas do quadrado latino de
3 x 3. Ao todo sdo 12 vacas, 3 por grupo.

periodo Fator de 3 niveis qualitativos, que sdo os periodos sucessivos de producdo de leite, uti-
lizado como colunas do quadrado latino de 3 x 3.

trat Fator de 3 niveis qualitativos, que sdo os tratamentos relacionados a alimentagdo das vacas.

prod Producdes de leite, em kg.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Tabela 14.4.1, pag. 272)
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Examples

library(lattice)

data(PimentelTb14.4.1)
str(PimentelTh14.4.1)

ftable(xtabs(~trat + vaca + grupo, data = PimentelTb14.4.1))

xyplot(prod ~ trat,
groups = grupo,
type = c("a", "p"),
auto.key = list(title = "Grupo",
cex.title = 1.1, columns = 4),

data = PimentelTb14.4.1,
ylab = "Producdo de leite (kg)",
xlab = "Tratamento de alimentacdo”)
PimentelTb14.5.1 Ensaio de Reversao na Producao de Leite
Description

Experimento de reversdo (switch-back) avaliando a produg@o de leite em fun¢@o do nivel de nu-
tricdo. Os fatores periodo, bloco e vaca sdo de blocagem. O tratamento estudado tinha 3 niveis.
Sendo assim, 6 possibilidades existem: A-B-A, B-A-B, A-C-A, C-A-C, B-C-B, C-B-C. Cada uma
delas foi atribuida a duas vacas.

Format

Um data. frame com 36 observagdes e 5 varidveis, em que

periodo Fator de 3 niveis qualitativos, que sdo os periodos sucessivos de produgdo de leite. No
primeiro e terceiro periodo as vacas recebem o mesmo tratamento.

bloc Fator de 3 niveis qualitativos, usado para controle local (possivelmente mantém juntas vacas
de mesma aptiddo leiteira).

vaca Fator que identifica as 12 vacas submetidas ao experimento. Cada vaca foi avaliada nos 3
periodos, sendo os tratamentos aplicados de forma 1-2-1, ou seja, o primeiro e ultimo sdo
iguais.

trat Fator de 3 niveis qualitativos, que sdo os tratamentos utilizados no experimento.

prod Produgdes de leite, em kg.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Tabela 14.5.1, pag. 278)
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Examples

library(lattice)

data(PimentelTb14.5.1)
str(PimentelTh14.5.1)

ftable(xtabs(~vaca + trat, data = PimentelTb14.5.1))

xyplot(prod ~ trat,
groups = bloc,
type = c("a", "p"),
auto.key = list(title = "Bloco”,
cex.title = 1.1, columns = 3),
data = PimentelTb14.5.1,
ylab = "Producdo de Leite (em kg)",
xlab = "Tratamento Utilizado")

PimentelTb14.7.1 Experimento de Pastejo de Bovinos

Description

Experimento fatorial que avaliou 2 cargas animais x 3 espécies de braquidria, com 2 blocos casu-
alizados e 8 grupos de novilhos, adaptados do artigo de Pimentel-Gomes et al. (1988).

Format

Um data. frame com 48 observagdes e 5 varidveis, em que

bloc Fator de 2 niveis qualitativos, usado para controle local. Cada bloco tem 24 unidades experi-
mentais.

grupo Fator de 8 niveis qualitativos, que sdo os grupos homogéneos de novilhos.

carga Fator de 2 niveis métricos que representa a carga animal, ou seja, o nimero médio de animais
por hectare.

braquiaria Fator de 3 niveis qualitativos, que so as espécies de braquidria.

peso Peso dos animais, em kg.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Tabela 14.7.1, pag. 283)

Pimentel-Gomes, F.; Nunes, S. G.; Gomes, M. de B; Curvo, J. B. E. Modificagdo na anélise de
variancia de ensaions de pastejo com bovinos, considerando os blocos de animais. Pesq. Agro.
Brasileira 23(9): 951-6, 1988.
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Examples

library(lattice)

data(PimentelTb14.7.1)
str(PimentelTh14.7.1)

ftable(xtabs(~braq + bloc + carga, data = PimentelTb14.7.1))

xyplot(peso ~ braq, data = PimentelTb14.7.1,
groups = carga, type = c("a", "p"),
auto.key = list(title = "Carga (animal/ha)",
cex.title = 1, columns = 2),

ylab = "Peso do animais (kg)",
xlab = "Tipo de braquiaria”)
PimentelTb16.2.1 Ensaio de Controle de Pragas do Feijoeiro
Description

Ensaio de controle de pragas do feijoeiro, realizado pelo engenheiro agronomo Jodo Ferreira do
Amaral. Nesse experimento, em 8 blocos casualizados, foram utilizados 5 tratamentos. Além da
produgdo do feijoeiro (g/parcela) determinou-se o nimero de plantas de cada parcela para que fosse
corrigida a varia¢do da produc¢do final pela quantidade de plantas na parcela.

Format

Um data. frame com 40 observagdes e 4 varidveis, em que

bloc Fator de 8 niveis qualitativos, usado para controle local.

inset Fator de 5 niveis qualitativos, que sdo os diferentes tipos de inseticidas, sendo um a teste-
munha e os demais produtos comerciais.

stand Varidvel quantitativa, que refere-se ao niimero de plantas de cada parcela.

prod Producio de feijdo, em g/parcela.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Tabela 16.2.1, pag. 300)
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Examples

library(lattice)
library(latticeExtra)

data(PimentelTb16.2.1)
str(PimentelTbh16.2.1)

cex

b

<- with(PimentelTb16.2.1, {

std <- stand - min(stand)

cex <- std/max(std)

cex <- 0.5 + 1 % cex

nums <- function(x) seq(min(x), max(x), length.out = 5)

key <- list(text = list(formatC(nums(stand), digits = 1)),
points = list(cex = nums(cex), pch = 1),
title = "Plantas por parcela”,
cex.title = 1.1,
columns = 5)

return(list(cex = cex, key = key))

xyplot(prod ~ inset, data = PimentelTb16.2.1,

cex = cex$cex, key = cexskey,
ylab = "Producado de feijdo (g/parcela)”,
xlab = "Inseticidas"”)

xyplot(prod ~ stand, data = PimentelTb16.2.1,

groups = inset, type = c("p”, "r"),

auto.key = list(title = "Inseticidas”, cex.title = 1.1,
columns = 2),

"Producdo de feijdo (g/parcela)”,

"Plantas por parcela”)

ylab
xlab

PimentelTb16.3.1

PimentelTbh16.3.1

Suscetibilidade de Variedades de Soja ao Ataque de Nematoides

Description

Experimento de Arruda (1952), em blocos casualizados, em que se compararam 21 variedades de
soja para estudar sua suscetibilidade ao ataque de nematdides. Em cada parcela foram colocadas
plantas da variedade Abura, bastante suscetivel a nematéides cuja infestacdo seria proporcional a
quantidade de nematoides do solo. Tanto as raizes das variedades estudadas como as da variedade
padrio tiveram sua infestacdo avaliada a olho, com atribui¢cdo de notas de O (sem ataque aparente)
a cinco (com infestag@o severa). Das variedades estudadas, apenas 15 foram registradas.

Format

Um data. frame com 60 observagdes e 4 varidveis, em que
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bloc Fator de 4 niveis qualitativos, usado para controle local.

varied Fator de 15 niveis qualitativos, que sdo as variedades de soja.

303

X Meédia das notas para infestac@o nas plantas da variedade padrio, suscetivel ao ataque de nema-

Y Média das notas para infestacdo nas plantas das variedades estudadas.

Source

toide.

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Tabela 16.3.1, pag. 306)

Examples

library(lattice)

data(PimentelTb16.3.1)
str(PimentelTbh16.3.1)

PimentelTbh16.3.1$varied <- with(PimentelTbh16.3.1,

reorder(varied, Y))

cex <- with(PimentelTh16.3.1, {

b

x <= X = min(X)

cex <- x/max(x)

cex <- 0.5 + 1 * cex

nums <- function(x) seq(min(x), max(x), length.out = 5)

key <- list(text = list(formatC(nums(x), digits = 1)),
points = list(cex = nums(cex), pch = 1),
title = "Nematdides nas cultivar suscestivel”,
cex.title = 1.1,
columns = 5)

return(list(cex = cex, key = key))

xyplot(Y ~ varied, data = PimentelTb16.3.1,

cex = cex$cex, key = cexskey,
ylab = "Nivel de infestacdo de nematoides”,
xlab = "Variedade")

PimentelTb17.3.1

Producao de Lenha de Especies de Eucaliptos

Description

Grupo de dois experimentos com espécies de eucaliptos realizados pela Companhia Paulista de
Estradas de Ferro (Pimentel-Gomes e Guimaraes, 1958). Ambos os ensaios, localizados lado a lado
no campo, tinham 10 espécies, em 5 blocos casualizados. Uma unica espécie (Eucalyptus saligna)
ocorria em ambos 0s experimentos.
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Format

Um data. frame com 100 observacdes e 4 varidveis, em que

exper Fator de 2 niveis qualitativos, usado para diferenciar os experimentos que foram instalados
lado a lado.

bloc Fator de 5 niveis qualitativos que identifica os blocos em cada experimento.

espec Fator de 19 niveis qualitativos, que sdo as espécies de eucalipto.

prod Producao de lenha, em metros ctibicos por parcela, com corte aos 8 anos de idade.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Tabela 17.3.1, pag. 317)

Examples

library(lattice)

data(PimentelTb17.3.1)
str(PimentelTbh17.3.1)

ftable(xtabs(~exper + bloc + espec, data = PimentelTb17.3.1))

xyplot(prod ~ espec,
data = PimentelTb17.3.1,
ylab = expression(”"Producdo de lenha"~(m*3 ~ parcela*{-1})),
xlab = "Espécies de eucalipto”)

PimentelTb17.4.1 Grupo de Ensaios de Variedades de Cana-de-acucar

Description

Grupo de dois ensaios com variedades de cana-de-actcar, realizado na Argentina por G. Kenning
Voss. Os dados referem-se a um ensaio com 7 variedades de cana em 3 blocos, e outro com 8
variedades em 4 blocos.

Format
Um data. frame com 53 observagdes e 4 varidveis, em que
exper Fator de 2 niveis qualitativos que identifica os experimentos.
bloc Fator de 4 niveis qualitativos que identifica os blocos em cada experimento.

varied Fator de 11 niveis qualitativos, que sdo as variedades de cana-de-acucar.

y Varidvel resposta medida nas parcelas.
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Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Tabela 17.4.1, pag. 322)

Examples

library(lattice)

data(PimentelTb17.4.1)
str(PimentelTbh17.4.1)

PimentelTb17.4.1$bloc <- with(PimentelTb17.4.1,
interaction(bloc, exper, drop = TRUE))
ftable(xtabs(~varied + exper + bloc,
data = PimentelTb17.4.1))

xyplot(y ~ reorder(varied, y), data = PimentelTb17.4.1,
groups = interaction(exper, bloc, drop = TRUE),
type = C(“a", llplr)’
auto.key = list(title = "Blocos”,
cex.title = 1.1, columns = 4),

ylab = "Resposta”,
xlab = "Variedades de cana-de-acucar”)
PimentelTb18.2.1 Ensaio Fatorial com Tratamentos Adicionais de Adubacao de Milho
Description

Ensaio de adubagdo NPK de milho, fatorial de 33, com confundimento de 2 graus de liberdade da
interacdo tripla. A cada trés blocos de 9 parcelas juntaram-se mais 5 com tratamentos adicionais
combinando calcario e micronutrientes.

Format

Um data. frame com 42 observagdes e 8 varidveis, em que

bloc Fator de 3 niveis qualitativos, usado para controle local. Os blocos tem 14 parcelas, 9 da
porcdo fatorial e 5 da por¢do adicional.

trat Fator de 30 niveis qualitativos, que sdo os tratamentos aplicados em cada parcela, sendo que
cada algarismo possui um significado diferente conforme sua posi¢do: A posi¢do 1 indica os
niveis de nitrogénio, a posi¢do 2 indica os niveis de fésforo e a posicdo 3 indica os niveis de
potassio. A letra C indica a adi¢do de calcério e M a adi¢do de micronutrientes.

N Fator de niveis codificados que representa a dose de nitrogénio.

P Fator de niveis codificados que representa a dose de fésforo.



306 PimentelTb20.2.1

K Fator de niveis codificados que representa a dose de potéssio.
calc Fator de niveis codificados que indica a presenca (1) ou auséncia de calcério.

micro Fator de niveis codificados que indica a presenca (1) ou auséncia de micronutrientes.

prod Producdo de milho, em kg ha=*.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Tabela 18.2.1, pag. 330)

Examples

library(lattice)

data(PimentelTb18.2.1)
str(PimentelTb18.2.1)

xtabs(~trat + bloc, data = PimentelTb18.2.1)

xyplot(prod ~ N | factor(P), groups = K, data = PimentelTb18.2.1,
layout = c(NA, 1), type = c("p", "a"),
xlab = "Nitrogénio (codificado)”,
ylab = expression("Produgdo de milho"~(ka~ha*{-1})),
auto.key = list(title = "Potassio (codificado)”,
cex.title = 1.1, columns = 3),
strip = strip.custom(strip.names = TRUE,
var.name = "Fosforo”))

PimentelTb20.2.1 Ensaio Fatorial de Adubacao de Cana-de-acucar

Description

Ensaio fatorial, de 32, de adubagdo de cana-de-agticar com P e K, em 6 blocos casualizados.

Format
Um data. frame com 9 observacdes e 3 varidveis, em que
P Varidvel que indica os niveis de Fésforo (P) em cada parcela.

K Varidvel que indica os niveis de Potdssio (K) em cada parcela.

totais Produgio total nos 6 blocos, em ton ha~!. Valores individuais ndo disponiveis.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Tabela 20.2.1, pag. 369)
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Examples

library(lattice)

data(PimentelTb20.2.1)
str(PimentelTbh20.2.1)

xyplot(totais ~ P, data = PimentelTb20.2.1,
groups = K, type = "0",
auto.key = list(title = "Niveis de Potassio (K)",
cex.title = 1.1, columns = 3),
ylab = "Totais de tratamentos (ton/ha)”,

xlab = "Niveis de fésforo (P)")

PimentelTb21.5.1 Porcentagem de Plantas Doentes

Description

Ensaio inteiramente casualizado para avaliar a porcentagem de plantas doentes em um experimento
de tomateiros onde foi estudado um fator de 3 niveis. Para andlise dos resultados pode-se considerar
o de Kruskal- Wallis.

Format

Um data. frame com 12 observagdes e 2 varidveis, em que

trat Fator de 3 niveis qualitativos, que sdo os tratamentos.

doentes Porcentagem de plantas doentes em um ensaio de tomateiros.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Tabela 21.5.1, pag. 384)

Examples

library(lattice)

data(PimentelTb21.5.1)
str(PimentelTbh21.5.1)

xyplot(doentes ~ trat,
data = PimentelTb21.5.1,
type = c("a", "p"),
ylab = "Porcentagem de plantas doentes”,
xlab = "Tratamento")
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PimentelTb5.3.1 Teor de colesterol no sangue

Description

Pesquisa sobre o efeito do dleo de milho no teor de colesterol do sangue, realizada em sete pacientes
tomados como blocos, cujos dados foram obtidos pelo médico Dr. Ben Hur C. Paiva.

Format

Um data. frame com 14 observagdes e 3 varidveis, em que

periodo Fator de 2 niveis qualitativos, usado para comparar o teor de colesterol no sangue antes e
depois do uso do 6leo de milho.

paciente Varidvel utilizada para identificar os 7 pacientes.

colesterol Teor de colesterol no sangue em mg por 100g.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
Examples

library(lattice)

xyplot(colesterol ~ periodo,
groups = paciente,
data = PimentelTbh5.3.1,

non

type = "p”,
xlab = "Periodo”,
ylab = "Teor de Colesterol”)

PimentelTb6.3.1 Experimento de Adubacao Mineral e Verde em Cana-de-acucar

Description

Experimento de adubacdo de cana da Usina Monte Alegre, com fertilizantes minerais e adubos
verdes. O delineamento utilizado foi um quadrado latino de 6 x 6.
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Format

Um data. frame com 36 observacdes e 4 varidveis, em que

linhas Fator de 6 niveis qualitativos, usado para identificar as linhas do quadrado latino de 6 x 6.

colunas Fator de 6 niveis qualitativos, usado para identificar as colunas do quadrado latino de 6 x
6.

adub Fator de 6 niveis qualitativos, que sdo os 6 diferentes tipos de tratamento provenientes da
combinacgdo de calcdrio, crotaldria e adubag¢do mineral. A varidvel assume os valores 0 ou 1,
sendo que O representa auséncia e 1 representa presenca de cada um dos fatores. A primeira
posigdo representa a presenga ou auséncia de calcdrio, a seguranga posi¢do representa a pre-
senga ou auséncia de crotaldria (adubo verde), e a terceira posi¢do, caso exista, representa a
presenca ou auséncia de adubo mineral.

prod Totais de acticar provavel, em kg por parcela.

Details

Considerando que a composi¢do do fator adubagdo € dada por 3 fatores combinados (calcdrio,
crotaldria e adubo mineral), ao transformar os digitos nos niveis desses fatores, tem-se na realidade
um experimento fatorial incompleto no qual ndo existem os niveis de de adu¢do mineral para o nivel
sem crotaldria.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Tabela 6.3.1, pagina 99)

Examples

data(PimentelTh6.3.1)

str(PimentelTbh6.3.1)

aggregate(prod ~ adub, data = PimentelTb6.3.1, FUN = sum)
library(lattice)

xyplot(prod ~ adub,
data = PimentelTb6.3.1,
xlab = "Combinagdo calcario-crotalaria-adubo”,
ylab = "Producdo (kg/parcela)”)

levelplot(prod ~ linhas + colunas,
data = PimentelTbh6.3.1, aspect = "iso",
panel = function(x, y, z, subscripts, ...) {
panel.levelplot(x, y, z, subscripts = subscripts, ...)
panel.text(x, v,
PimentelTb6.3.1$adub[subscripts],
cex = 0.8)
panel.text(x, y, z, pos = 1)
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b

# Decompondo os digitos para formas os niveis dos fatores
# constituintes.
L <- strsplit(as.character(PimentelTb6.3.1%$adub), split = "")
t(sapply(L, FUN = function(x) {
if (length(x) <= 2) c(x, NA) else x
1))

PimentelTb7.2.1 Experimento Fatorial Sobre Adubacao NPK na Producao de Milho

Description

Resultados da produgio de milho em um experimento com fatorial 23 dos fatores presentes na
adubacdo minenal (NPK) em delineamento de blocos casualizados.

Format
Um data. frame com 32 observagdes e 5 varidveis, em que

bloco Fator de 4 niveis qualitativos, usado para controle local.

N Fator de 2 niveis codificados que representa a aplicag¢do de nitrogénio.
P Fator de 2 niveis codificados que representa a aplicacdo de fésforo.

K Fator de 2 niveis codificados que representa a aplica¢do de potdssio.
prod Produgdo de milho, em ton ha=!.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Tabela 7.2.1, pagina 115)

Examples

data(PimentelTb7.2.1)
str(PimentelTb7.2.1)

unique(PimentelTb7.2.1[, 2:4])
library(lattice)

xyplot(prod ~ N | factor(P), groups = K, data = PimentelTb7.2.1,
type = c(llpll’ Ilalr)’

xlab = "Niveis codificados de nitrogénio”,
ylab = expression("Producdo de milho"~(ton~ha*{-1})),
strip = strip.custom(strip.names = TRUE, var.name = "P"),

auto.key = list(title = "K", cex.title = 1.1, columns = 2))



PimentelTb7.6.1 311

PimentelTb7.6.1 Experimento Fatorial Com Confunfimento de Adubacao em Cana-de-
acucar

Description

Experimento fatorial, de 33, de adubacio de cana com NPK, feito por Strauss (1951), com con-
fundimento (grupo W) de dois graus de liberdade da interacdo tripla N x P x K. Foi usado o
confundimento correspondente aos blocos, e foram feitas duas repeti¢des para os 27 tratamentos.

Format

Um data. frame com 54 observagdes e 6 varidveis, em que
bloco Fator de 3 niveis qualitativos, usado para controle local e acomodar o confundimento de
dois graus de liberdade.

rept Inteiro com 2 niveis que indica as duas repeti¢des realizadas de cada tratamento dentro de
cada bloco.

N Fator de 3 niveis codificados que representa a dose de nitrogénio usada na adubacio.
P Fator de 3 niveis codificados que representa a dose de fosforo usada na adubacio.

K Fator de 3 niveis codificados que representa a dose de potdssio usada na adubagao.

prod Producio de cana-de-acicar, em t.ha='.

Details

Foi constatado que o livro tem um erro de tipografia na tabela com os dados pois no bloco W1
existem duas ocorréncias do tratamento 202 sendo que a tltima deveria ser 220. Foi feita a inclusio
desses dados no pacote com essa correcao.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Tabela 7.6.1, pag. 126)

Straus, F. Esperimentos de adubag@o na zona canavieira de Pernambuco. In: Terceira Reunido
Brasileira de Ciéncia do Solo. Anais... t.1 p.336-443, 1951.

Examples

library(lattice)

data(PimentelTb7.6.1)
str(PimentelTbh7.6.1)

xtabs(~N + P + K, data = PimentelTb7.6.1)

xyplot(prod ~ N | factor(P), groups = K, data = PimentelTb7.6.1,
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type = c("p”, "a"), as.table = TRUE,
xlab = "Nivel codificado de nitrogénio”,
ylab = "Producdo de cana-de-agucar (t/ha)",
auto.key = list(title = "Potassio”, cex.title = 1.1,
columns = 3),
strip = strip.custom(strip.names = TRUE,
var.name = "Fosforo”))

PimentelTb7.8.1 Acidez de Variedades de Mangas em Funcao da Epoca

Description

Experimento fatorial, de 6 x 3 x 3, referente a acidez de 6 variedades de mangas, em 3 meses do
ano e em 3 anos agricolas sucessivos reproduzidos de um trabalho de Simao (1960).

Format
Um data. frame com 54 observagdes e 4 varidveis, em que

mes Fator de 3 niveis qualitativos ordenados que representam 3 meses do ano: Novembro (N),
Dezembro (D) e Janeiro (J).

ano Fator de 3 niveis métricos, que representam 3 anos consecutivos: 1957, 1958 e 1959.
varied Fator de 6 niveis qualitativos que s@o as 6 variedades de manga.
acidez Acidez das mangas. A escala de medida nao foi informada.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Tabela 7.8.1, pag 132)

Simao, S. Estudo da planta e dos frutos da mangueira (Magnifera indica L.). Piracicaba, 1960.
Tese.

Examples

library(lattice)

data(PimentelTbh7.8.1)
str(PimentelTh7.8.1)

xyplot(acidez ~ mes | factor(ano), groups = varied,
data = PimentelTb7.8.1,
as.table = TRUE, type = c("p"”, "a"),
auto.key = list(title = "Variedades"”, cex.title = 1.1,
columns = 3),
xlab = "Meses do ano”,
ylab = "Acidez do fruto")
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PimentelTb7.9.1 Experimento de Adubacao NPK no Cafeeiro

Description

Experimento fatorial 2 x 2 x 2 de adubag¢do NPK no cafeeiro feito por Malavolta et al. (1958).
Foram contados os galhos secos de 4 pés de café por parcela. Dos nimeros obtidos extraiu-se a
raiz quadrada, portanto, para ter a varidvel original de contagem tem-se que elevar aos valores ao
quadrado.

Format

Um data. frame com 48 observagdes e 5 varidveis, em que

bloco Fator de 6 niveis qualitativos, usado para controle local.

N Fator de 2 niveis codificados que representa a dose de nitrogénio aplicada, sendo que a varidvel
assume 1, quando houver nitrogénio na composi¢ao do adubo e -1 caso contrério.

P Fator de 2 niveis codificados que representa a dose de fosforo aplicada, sendo que a varidvel
assume 1, quando houver fésforo na composi¢ao do adubo e -1 caso contrario.

K Fator de 2 niveis codificados que representa a dose de potdssio aplicada, sendo que a varidvel
assume 1, quando houver potdssio na composi¢ao do adubo e -1 caso contrario.

quad Raiz quadrada do nimero de galhos secos de 4 pés de café por parcela.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Tabela 7.9.1, pag 137)

Malavolta, E.; Pimentel-Gomes, F.; Coury, T. Estudos sobre a alimentacdo mineral do cafeeiro
(Coffea arabica L., Variedade Bourbon Vermelho). Piracicaba, 1958.

Examples

library(lattice)

data(PimentelTb7.9.1)
str(PimentelTbh7.9.1)

ftable(xtabs(~N + P + K, data = PimentelTb7.9.1))

xyplot(quad ~ N | factor(P), groups = K, data = PimentelTb7.9.1,
type = c("p", "a"),
xlab = "Nivel codificado de nitrogénio”,
ylab = "Raizes quadradas do numero de galhos secos”,
auto.key = list(title = "Potassio”, cex.title = 1.1,
columns = 2),
strip = strip.custom(strip.names = TRUE,
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var.name = "Fosforo”))

PimentelTb8.3.1 Grupo de Ensaios de Batatinha na Provincia de Buenos Aires

Description

Grupo de ensaios de competi¢do de variedades de batatinha, realizados pelo engenheiro agronomo
Oscar A. Garay, da Estacdo Experimental de Balcarce, Argentina, instalados em localidades da
regido batateira da Provincia de Buenos Aires. Cada um deles tinha 4 repeticdes e 8 variedades em
blocos casualizados. Os dados, no entanto, nio sdo os valores individuais mas os totais das pro-
dugdes das variedades em cada experimento, somando as parcelas de todos os blocos. Os quadrados
médios dos residuos de cada experimento estdo disponiveis no atributo objeto.

Format
Um data. frame com 56 observagdes e 3 varidveis, em que

varied Fator de 8 niveis qualitativos que s@o as variedades de batatinha.

exper Fator de 7 niveis qualitativos que refere-se aos experimentos conduzidos em diferentes lo-
calidades na regido batateira da Provincia de Buenos Aires.

totais Totais de variedades em cada experimento, resultado da soma da produgao (t/ha) das parce-
las de cada um dos blocos.

O atributo gmr é um vetor com os quadrados médios residuais da andlise de variancia de cada
experimento, segundo um modelo para o delineamento de blocos casualizados. Um exemplo de
como sdo dos dados individuais estd em PimentelEg5. 2, que refere-se ao experimento nimero 3
com todas as observagdes.

Source
Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Tabela 8.3.1, pag. 147)

See Also

PimentelEg5. 2.

Examples

library(lattice)

data(PimentelTh8.3.1)
str(PimentelTb8.3.1)
attr(PimentelTb8.3.1, "gmr")
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ord <- with(PimentelTb8.3.1, order(exper, varied))
PimentelTh8.3.1 <- PimentelTbh8.3.1[ord, ]

xyplot(totais ~ varied,
groups = exper, type = "o",
data = PimentelTh8.3.1,
xlab = "Variedades de batatinha”,
ylab = "Totais das variedades”,
auto.key = list(title = "Experimentos”, cex.title =1,
columns = 4))

PimentelTb9.2.1 Producao de Adubos Verdes e Milho

Description

Experimento com 8 tratamentos (7 adubos verdes e milho) em blocos ao acaso, com 4 repeti¢des,
realizado em dois anos sucessivos nas mesmas parcelas.

Format

Um data. frame com 64 observagdes e 4 varidveis, em que

ano Fator de 2 niveis qualitativos, que diferencia os dois anos sucessivos, tratados como subparce-
las.

bloco Fator de 4 niveis qualitativos, usado para controle local.

cultura Fator de 8 niveis qualitativos, que sdo os diferentes tipos de cultura, variando entre adubos
verdes e milho.

prod Producio de adubos verdes e milho medidos em kg de matéria verde por parcela.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Tabela 9.2.1, pag. 166)

Examples

library(lattice)

data(PimentelTbh9.2.1)
str(PimentelTbh9.2.1)

xyplot(prod ~ cultura,
groups = ano, type = c("p", "a"),
data = PimentelTb9.2.1,
scales = list(x = list(rot = 90)),
auto.key = list(title = "Ano", cex.title = 1.1,
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columns = 2),
xlab = "Culturas”,
ylab = "Producdo de matéria verde (kg/parcela)”)

PimentelTb9.3.1 Experimento de Adubacao de Variedades de Cana-de-acucar

Description

Experimento com 5 variedades de cana-de-agicar, em delineamento quadrado latino de 5 x 5, sendo
cada parcela dividida em duas subparcelas, uma sem adubo e outra com adubac¢io mineral completa.

Format

Um data. frame com 50 observagdes e 5 varidveis, em que

linha Fator de 5 niveis qualitativos, usado para identificar as linhas do quadrado latino de 5 x 5.

coluna Fator de 5 niveis qualitativos, usado para identificar as colunas do quadrado latino de 5 x
5.

varied Fator de 5 niveis qualitativos que s@o as variedades de cana-de-agucar.

adub Fator de 2 niveis codificados do tipo bindrio, que indica a presenca (1) ou auséncia (0) de
adubagdo mineral completa.

prod Producio de de cana-de-aguicar em kg por subparcela.

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Tabela 9.3.1)

Examples

library(lattice)

data(PimentelTbh9.3.1)
str(PimentelTbh9.3.1)

xyplot(prod ~ varied,
groups = adub, type = c("p”, "a"),
data = PimentelTb9.3.1,
xlab = "Variedades",
ylab = "Producdo (kg/parcela)”,
auto.key = list(title = "Adubacdo”, cex.title = 1.1,
columns = 2))
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PimentelTh9.4.1 Brix de Variedades de Mangueira em Faces Diferentes da Planta

Description

Experimento que mediu o grau brix de frutos de 5 variedades de mangueira, colhidos de 3 pés por
variedade. De cada pé foram coletados 4 frutos, um em cada lado da planta voltado para os pontos
cardeais (N, S, L e O). Este ensaio pode ser considerado como em parcelas subdivididas, sendo
cada parcela uma mangueira, e as subparcelas sao as 4 faces de cada 4rvore, correspondentes aos 4
pontos cardeais.

Format

Um data. frame com 60 observagdes e 3 varidveis, em que

direcao Fator de 4 niveis qualitativos que sdo os 4 os pontos cardeais Norte, Sul, Leste e Oeste.
varied Fator de 5 niveis qualitativos que sdo as variedades de mangueira.

brix Brix do fruto da magueira (unidade de medida nio informada).

Source

Pimentel-Gomes, F. (2009). Curso de Estatistica Experimental (15th ed.). Piracicaba, SP: FEALQ.
(Tabela 9.4.1, pag. 175)

Examples

library(lattice)

data(PimentelTb9.4.1)
str(PimentelTh9.4.1)

xyplot(brix ~ varied,

groups = direcao, type = c("p"”, "a"),
data = PimentelTbh9.4.1,

xlab = "Variedades”,

ylab = "Brix",

auto.key = list(title = "Direcdo”, cex.title = 1.1,
columns = 2))
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RamalhoEg11.10 Producao de Graos de Sorgo

Description

Experimento da avaliagdo da producdo de 40 cultivares de sorgo conduzido no delineamento alfa-
latice.

Format

Um data. frame com 120 observacdes e 3 varidveis, em que

bloc Fator de 8 niveis, usado para controle local. Os blocos sdo incompletos, ou seja, o tamanho
do bloco é menor que o nimero de niveis de cultivares.

cult Fator de 40 niveis que sdo as cultivares de sorgo.

prod Producdo de graos de sorgo, medidos em kg/parcela.

Source

Ramalho, M. A. P,, Ferreira, D. F, Oliveira, A. C. (2005). Experimentacdo em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras: UFLA. (pag. 181)

Examples

library(lattice)

data(RamalhoEg11.10)

str(RamalhoEg11.10)

addmargins(xtabs(~cult + bloc, data = RamalhoEgl11.10))
xyplot(prod ~ cult, data = RamalhoEgl11.1@,

xlab = "Cultivares”,
ylab = expression("Produgdo de graos"~(kg~parcela*{-1})))

k <- nlevels(RamalhoEgl11.10%cult)
a <- seq(@, 2 * pi, length.out = k + 1)[-(k + 1)]
par(mfrow = c(2, 4))
col <-1
for (b in levels(RamalhoEgl1.10$bloc)) {
plot(sin(a), cos(a), asp =1,
xlim = c(-1.1, 1.1),
ylim = ¢(-1.1, 1.1),
axes = FALSE, xlab = NA, ylab = NA)
mtext(paste("Bloco”, b))
i <- unique(as.integer(subset(RamalhoEgl11.10, bloc == b)$cult))
cb <- combn(x =i, m = 2)
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segments(x@ = sin(alcb[1, 1]1), y@ = cos(alcb[1, 11),
x1 = sin(alcb[2, ]1), y1 cos(alcb[2, 11),
col = col)

text(x = 1.08 * sin(a[il), y = 1.08 x cos(al[il),

labels = levels(RamalhoEg11.10$cult)[i])

col <- col + 1

RamalhoEg11.13 Producao de Graos de Milho em Diferentes Populacoes

Description
Experimento envolvendo populagdes de milho no delinemanto em blocos aumentados com 4 popu-
lagdes comuns e 25 populacdes regulares.

Format

Um data. frame com 48 observagdes e 4 varidveis, em que

pop Fator de 29 niveis que indica as populacdes de milho estudadas. Destas, 4 sdo ndo regulares (I
a IV) pois ocorrem em todos os blocos e as 25 restantes ocorrem apenas em um bloco.

bloc Fator de 5 niveis usado para fazer controle local.

prod Producdo de graos de milho, medidos em kg/parcela.

Source

Ramalho, M. A. P,, Ferreira, D. F, Oliveira, A. C. (2005). Experimentacdo em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras: UFLA. (Exemplo 11.13, pag. 188)

Examples

library(lattice)

data(RamalhoEg11.13)

str(RamalhoEg11.13)

xyplot(prod ~ pop, groups = bloc, data = RamalhoEgl1.13,

xlab = "Populagdo de Milho",
ylab = "Producdo em kg/parcela”)
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RamalhoEg11.4 Producao de Graos de Milho

Description

Experimento conduzido na EMBRAPA Milho e Sorgo em 1997, envolvendo a avaliacdo de pro-
ducdo de graos de 36 cultivares de milho, conduzido no delineamento de latice quadrado parcial-
mente balanceado.

Format
Um data. frame com 72 observagdes e 5 varidveis, em que

bloc Fator de 6 niveis, usado para controle local.
cult Fator de 36 niveis. Tratamento aplicado para verificar a producao de graos de milho.

prod Producgdo de graos de milho, medidos em kg/parcela nas parcelas.

Source

Ramalho, M. A. P,, Ferreira, D. F, Oliveira, A. C. (2005). Experimentacdo em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras: UFLA. (pag. 171)

Examples

library(lattice)

data(RamalhoEg11.4)

str(RamalhoEgl1.4)

addmargins(xtabs(~cult + bloc, data = RamalhoEgl1.4))
xyplot(prod ~ cult, data = RamalhoEgl1.4,

xlab = "Cultivares”,
ylab = expression("Produgdo de graos"~(kg~parcela*{-1})))

k <- nlevels(RamalhoEgl11.4$cult)
a <- seq(@, 2 * pi, length.out = k + 1)[-(k + 1)]
par(mfrow = c(2, 4))
col <-1
for (b in levels(RamalhoEgl1.4%$bloc)) {
plot(sin(a), cos(a), asp =1,
xlim = c(-1.1, 1.1),
ylim = ¢(-1.1, 1.1),
axes = FALSE, xlab = NA, ylab = NA)
mtext(paste("Bloco”, b))
i <- unique(as.integer(subset(RamalhoEgl11.4, bloc == b)$cult))
cb <- combn(x =i, m = 2)
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segments(x@ = sin(alcb[1, 1]1), y@ = cos(alcb[1, 11),
x1 sin(alcb[2, 11), y1 cos(alcb[2, 11),
col = col)

text(x = 1.08 * sin(a[il), y = 1.08 x cos(al[il),

labels = levels(RamalhoEg11.4$cult)[i])

col <- col + 1

RamalhoEgl12.10@ Ensaio Dialelo para o Tempo Ate o Florescimento do Feijoeiro

Description

Dados referentes ao cruzamento dialelo realizado por Arriel et al. (1993), em que foi avaliado o
nimero de dias para o florescimento do feijoeiro para cada progenie.

Format

Um data. frame com 9 observacdes e 3 varidveis, em que

prog1 Inteiro que indica o progenitor 1 do cruzamento.
prog?2 Inteiro que indica o progenitor 2 do cruzamento.

dias Numero médio de dias para o florescimento do feijoeiro.

Source
Ramalho, M. A. P,, Ferreira, D. F, Oliveira, A. C. (2005). Experimentacdo em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras: UFLA. (Exemplo 12.10, pag. 227)

Arriel, E., Ramalho, M. A. P, Pacheco, C. A. P. Expected and Realized Gains in the CMS-39 Maize
Population after three Cycles of Selection. Revista Brasileira de Genética. Ribeirdo Preto. v.16,
n.4, p.1013. dez. 1993

Examples

str(RamalhoEg12.10)
RamalhoEgl12.10

# Numero de genitores.
n <- with(RamalhoEgl12.10@, unique(c(progl, prog2)))
RamalhoEg12.10 <- transform(RamalhoEg12.10,
progl = factor(progl, levels = n),
prog2 = factor(prog2, levels = n))

# Matriz do cruzamento dialelo.
X1 <- model.matrix(~@ + progl, data = RamalhoEg12.10)
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X2 <- model.matrix(~@ + prog2, data = RamalhoEgl12.10)
X <- 0.5 % (X1 + X2)

RamalhoEg13.2 Producao de Graos de Milho em Consorcio com Feijao.

Description
Dados referente ao experimento conduzido por Rezende et al. (1994), envolvendo 4 cultivares de
milho consorciadas com 3 de feijao.
Format
Um data. frame com 36 observacdes e 5 varidveis, em que
milh Fator categérico de 4 niveis que indica as cultivares de milho.
feij Fator categdrico de 3 niveis, indica as cultivares de milho.
bloc Fator categdrico de 3 niveis, usado para fazer controle local.

prod Producio de graos de milho, medido em kg/ha.

plant Niumero de plantas por parcela.

Source

Ramalho, M. A. P., Ferreira, D. F,, Oliveira, A. C. (2005). Experimentacdo em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras: UFLA. (Exemplo 13.2, pag. 237)

Rezende, G. D. S. P.; Ramalho, M. A. P. Competitive Ability of Maize and Commom Bean (Phase-
olus Vulgaris L.) Cultivars Intercropped in Different Environments. Euphytica. Wageningen. v.123,
n.2. 1994.

Examples

data(RamalhoEg13.2)
str(RamalhoEg13.2)

ftable(with(RamalhoEgl13.2,

tapply(prod,
list(milh = milh,
feij = feij,
bloc = bloc),

FUN = mean)))
library(lattice)

xyplot(prod ~ milh, data = RamalhoEgl3.2,
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groups = feij, type=c("p”, "a"),
xlab = "Plantas por Parcela”,
ylab = "Producdo em (kg/ha)")

RamalhoEg4.3 Porcentagem de absorcao de agua de feijao

Description

Experimento conduzido na Universidade Federal de Lavras, avaliando a porcentagem de absorcao
de 4gua de 10 linhares de feijdo. O delineamento € inteiramente ao acaso com 3 repetigdes.

Format

Um data. frame com 30 observagdes e 3 varidveis, em que

linh Fator em que os nimeros inteiro representam as linhagens de feijao.
rept Numero inteiro que indicam as repeti¢cdes das linhagens.

abs Porcentagem de absorcao de dgua no intervalo [0, 100].

Source

Ramalho, M. A. P, Ferreira, D. F., Oliveira, A. C. (2005). Experimenta¢do em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras, MG: UFLA. (Exemplo 4.3, pag 56)

Examples

library(lattice)
data(RamalhoEg4.3)

aggregate(abs ~ linh, data = RamalhoEg4.3,
FUN = function(x) { c(mean = mean(x), var = var(x)) })
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RamalhoEg4.7 Producao de graos de arroz.

Description

Experimento da producdo de grdos na avaliagdo de cultivares de arroz, conduzido em Lavras/MG.
Delineamento em blocos casualizados.

Format

data.frame com 30 observacdes e 3 varidveis, em que

cult Fator de 10 niveis de cultivares de arroz.
bloco Fator de 3 niveis do experimento.

prod Producio de graos de arroz, medidos kg/ha nas unidades experimentais.

Source

Ramalho, M. A. P., Ferreira, D. F, Oliveira, A. C. (2005). Experimentacdo em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras: UFLA. (pg 62)

Examples

library(lattice)
data(RamalhoEg4.7)
xyplot(prod ~ cult | bloco, data = RamalhoEg4.7,

xlab = "Cultivares”,
ylab = "Producdo de graos")

RamalhoEg7.8 Producao de Graos de Cruzamentos Feijao

Description

Experimento referente a producdo de graos de feijao obtida na avaliacio de 24 familias Iy do cruza-
mento Jalo x Small White, cujos dados foram obtidos por Souza (1991). Experimento realizado em
blocos incompletos.
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Format

Um data. frame com 240 observacdes e 4 varidveis, em que

fam Familia F5 do cruzamento Jalo x Small White.
rept Fator que indica a repeti¢do da combinacao entre familia F5 e planta.
plant Inteiro que indica a planta de feijao avaliada no experimento.

prod Producdo de graos de feijao, em g/planta.

Source

Ramalho, M. A. P., Ferreira, D. F., Oliveira, A. C. (2005). Experimenta¢do em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras, MG: UFLA. (Exemplo 7.8, pag 110).

Examples

library(lattice)

data(RamalhoEg7.8)

str(RamalhoEg7.8)

xtabs(~fam + rept, data = RamalhoEg7.8)

ps <- list(box.rectangle = list(col = 1, fill = c("gray9e")),
box.umbrella = list(col = 1, 1ty = 1),
plot.symbol = list(col = 1, cex = 0.7))

bwplot(prod ~ fam, data = RamalhoEg7.8,
horizontal = FALSE, pch = "|",
xlab = "Familia”,
ylab = "Producdo de graos (g/planta)”,
par.settings = ps)

RamalhoEg8.1 Producao de Graos em Cultivares de Feijao

Description

Experimentos para medir a producéo de grios de cultivares de feijao, conduzidos em Lavras e Patos
de Minas/MG durante o ano de 1990 em delineamento em blocos casualizados.
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Format

Um data. frame com 60 observacdes e 4 varidveis, em que

cult Fator de niveis nominais que representa as cultivares de feijdo.
local Fator de 2 niveis nominais, municipios onde foram realizados os experimentos.

bloc Fator de 3 niveis que identifica os blocos em cada um dos experimentos, usado para fazer
controle local.

prod Produ¢do de graos de feijao, medidos em g/parcela nas unidades experimentais.

Source

Ramalho, M. A. P., Ferreira, D. F,, Oliveira, A. C. (2005). Experimentacdo em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras: UFLA. (Exemplo 8.1, pag. 115)

Examples

library(lattice)

data(RamalhoEg8.1)

str(RamalhoEg8.1)

xtabs(~cult + local, data = RamalhoEg8.1)

xyplot(prod ~ cult | local, data = RamalhoEg8.1,
jitter.x = TRUE,
xlab = "Cultivar”,
ylab = expression("Producgdo”~(g~parcela”{-1})))

ftable(with(RamalhoEg8.1,
tapply(prod,
list(local, cult, bloc = bloc),
FUN = identity)))

aggregate(prod ~ cult + local, data = RamalhoEg8.1,
FUN = function(x) { c(mean = mean(x), var = var(x)) })

RamalhoEg8.8 Producao de Graos de Feijao de Populacoes Segregantes

Description

Dados da produgdo de graos de feijao obtidos por Corte et al. (2002) relativos a avaliacdo de 6
populacdes segregantes avaliadas nas geracdes Fy, F3 e F4 com diferente niimero de blocos. O
delineamento foi em blocos casualizados e cada gerag¢do corresponde a um experimento separado.
Sendo assim, a identifica¢@o dos blocos € para cada experimento (geragao).
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Format

Um data. frame com 72 observagdes e 4 varidveis, em que

ger Fator categdrico de 3 niveis que representa o experimento para cada geracdo segregante de
feijoeiro.

bloc Fator categdrico usado para fazer controle local dentro de cada experimento (geracdo).

pop Fator categdrico de 6 niveis que representa as populagdes segregates de feijoeiro.

prod Producio de grios de feijdo, em kg ha=!.

Source

Ramalho, M. A. P,, Ferreira, D. F., Oliveira, A. C. (2005). Experimenta¢do em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras: UFLA. (Tabela 8.8, pag. 123)

Corte, H. R., Ramalho, M. A. P., Gongalves, F. M. A., Abreu. A de F. B. Natural Selection for Grain
Yield in Dry Bean Population Bred by the Bulk Method. Euphytica. Wageningen. v.123, n.3. 2002

Examples

library(lattice)

data(RamalhoEg8.8)

str(RamalhoEg8.8)

xtabs(~pop + ger, data = RamalhoEg8.8)

ftable(with(RamalhoEg8.8,
tapply(prod,
list(ger = ger, pop = pop, bloc = bloc),
FUN = identity)))

xyplot(prod ~ pop | ger, data = RamalhoEg8.8,
groups = bloc, type = c("p”, "a"),
as.table = TRUE, layout = c(NA, 1),
xlab = "Populagdo”,
ylab = expression("Producdo”~(kg~ha*{-13})))

RamalhoEx1.7 Altura de plantas de Eucaliptus camaldulensis

Description

Amostra da altura média, medida aos 17 meses de vida, de plantas de familias de meios-irméaos de
Educaliptus camaldulensis avaliadas em trés localidades do Estado de Minas Gerais.
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Format

Vetor com 100 observagdes altura das plantas em metros.

Source

Ramalho, M. A. P., Ferreira, D. F,, Oliveira, A. C. (2005). Experimentacdo em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras, MG: UFLA. (pg 26)

Castro, N. H. A., Andrade, H. B., Ramalho, m A. P. (1993). Revista Arvore. Vigosa, v. 17, n.2.
Examples

hist(RamalhoEx1.7,
labels = TRUE,
xlim = c(4.5, 7),

col = "steelblue”,
main = NULL,
ylab = "Frequéncia absoluta”,

xlab = "Altura (m)")
rug(RamalhoEx1.7)

RamalhoEx12.2 Dados Genericos para Regressao Multipla

Description

Conjunto de dados apresentados para exercicio. Objetivo do exercicio € estimar a equacao de re-
gressao multipla.

Format

Um data. frame com 8 observacgdes e 4 varidveis, em que

cult Fator que indica as cultivares.
prod Produtividade de graos, medidos em kg/ha.
alt Altura da planta, em centimetros.

perf Numero de perfilhos.

Source

Ramalho, M. A. P,, Ferreira, D. F, Oliveira, A. C. (2005). Experimentacdo em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras: UFLA. (Exercicio 12.2, pag. 231)
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Examples

data(RamalhoEx12.2)
str(RamalhoEx12.2)
pairs(RamalhoEx12.2[, -1])
library(lattice)

splom(RamalhoEx12.2[, -1], type = c("p", "r"))

RamalhoEx13.1 Avaliacao de Clones de Eucalipto

Description

Experimento referente a avaliacio de clones de eucalipto, obtidos na Aracruz Celulose.
Format
Um data. frame com 20 observagdes e 5 varidveis, em que

clone Fator de 20 niveis que representa o clone de eucalipto.
alt Altura do eucalipto, medido em metros.

dap Didmetro na altura do peito (cm).

broto Nimero médio de brotos por arvore.

perc Percentagem de enraizamento das estacas.

Source

Ramalho, M. A. P,, Ferreira, D. F, Oliveira, A. C. (2005). Experimentacdo em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras: UFLA. (Exercicio 13.1, pag. 255)

Examples

data(RamalhoEx13.1)
str(RamalhoEx13.1)
library(lattice)

splom(RamalhoEx13.1[, -1], type = c("p", "smooth"))



330 RamalhoEx13.2

RamalhoEx13.2 Peso de Espigas de Cultivares Milho

Description

Experimento que avaliou a produgdo de espigas de cultivares de milho, em delineamento de blocos
casualizados. O nimero de plantas por parcela foi medido é uma covaridvel para o peso final de
espigas por parcela.

Format

Um data. frame com 24 observagdes e 4 varidveis, em que

cult Fator categdrico de 8 niveis que indica a cultivar de milho.
bloc Fator de 3 niveis que s@o os blocos do experimento, utilizado para fazer controle local.
plant Numero de plantas por parcela.

peso Peso de espigas despalhadas.

Source

Ramalho, M. A. P., Ferreira, D. F,, Oliveira, A. C. (2005). Experimentacdo em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras: UFLA. (Exercicio 13.2, pdg. 256)

Examples

data(RamalhoEx13.2)
str(RamalhoEx13.2)
library(lattice)

cex <- with(RamalhoEx13.2, {

x <- plant - min(plant)
X <= x/max(x)

0.5 + 1.3 x x
»
xyplot(peso ~ cult, groups = bloc, data = RamalhoEx13.2,
type = "o", cex = cex,
ylab = "Peso de espigas despalhadas”,
xlab = "Cultivares de milho")

xyplot(peso ~ plant, groups = bloc, data = RamalhoEx13.2,

auto.key = list(columns = 3, title = "Cultivar”,
cex.title = 1.1),
xlab = "Peso de espigas”,

ylab = "Plantas por parcela”)
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RamalhoEx13.3 Avaliacao do Stay Green em Familias de Feijoeiro

Description

Notas da avaliagdo do "stay green" obtidos de familias de feijoeiro, avaliados nas geracdes Fb.3,
Fyqe Fos.

Format

Um data. frame com 60 observagdes e 3 varidveis, em que

fam Fator categérico de 20 niveis que indica a familia de feijoeiro.
gerac Fator categdrico de 3 niveis (F3, Fy e F5) que indica a geracdo do cruzamento.

nota Notas para avaliacdo de "stay green".

Source

Ramalho, M. A. P., Ferreira, D. F, Oliveira, A. C. (2005). Experimentacdo em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras: UFLA. (Exercicio 13.3, pag. 257)

Examples

data(RamalhoEx13.3)
str(RamalhoEx13.3)
library(lattice)

xyplot(nota ~ fam, groups = gerac,
data = RamalhoEx13.3, type = c("p"”, "a"),
ylab = "Nota de stay green”,
xlab = "Familia”,
auto.key = list(title = "Geracdo”, cex.title = 1.1,
columns = 3))

ftable(with(RamalhoEx13.3,
tapply(nota,
list(fam = fam,
gerac = gerac),
FUN = mean)))
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RamalhoEx3.1 Numero de plantas de milho apos inoculacao

Description

Experimento referente ao nimero de plantas de milho, por parcela, apds a inoculaciio com Diploidia.
Experimento para avaliacdo de fungicidas para tratamento de sementes.

Format
data.frame com 20 observagdes e 4 varidveis, em que

fugic Fator que indica o tipo de tratamento aplicado. Fungicida (A, B, C, D, E) ou controle (Fc).
rept Repeticdes de inoculagdo do fungicida.
plant Ntmero de plantas de milho observadas.

Source

Ramalho, M. A. P,, Ferreira, D. F, Oliveira, A. C. (2005). Experimentacdo em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras, MG: UFLA. (pg 50)

Examples

library(lattice)
data(RamalhoEx3.1)
xyplot(jitter(plant) ~ fungic, data = RamalhoEx3.1,

groups = repet, auto.key = TRUE,
xlab = "Fungicida”, ylab = "NUmero de plantas")

RamalhoEx4.1 Comprimento de conidios de Colletotrichum lindemuthianum

Description

Experimento para avaliar o comprimento de conidios de diferentes isolados do fungo Colletotrichum
lindemuthianum. Experimento inteiramente casualizado com nimero desigual de observagdes.

Format
Um data. frame com 60 observacdes e 3 varidveis, em que

coni Identifica o conidio medido na ldmina de cada isolado (repeticdes).
isol Fator que identifica os isolados do fungo Colletotrichum lindemuthianum
comp Comprimento de conidios medidos em pm.
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Source

Ramalho, M. A. P., Ferreira, D. F,, Oliveira, A. C. (2005). Experimentacdo em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras, MG: UFLA. (Exercicio 4.1, pag 66)

Examples

library(lattice)
data(RamalhoEx4.1)
xyplot(comp ~ med | isol, data = RamalhoEx4.1,

xlab = "Repetigoes”,
ylab = "Comprimento”)

RamalhoEx4. 2 Numero de perfilhos de arroz

Description

Experimento que estudou o nimero de perfilhos de plantas de arroz de 8 linhagens em um delinea-
mento de blocos casualizados.

Format

Um data. frame com 32 observagdes e 3 varidveis, em que

linh Fator de niveis nominais, indicando a linhagem de arroz.
bloc Fator de 4 niveis, usado para controle local.

perf Numero de perfilhos de arroz obervado.

Source

Ramalho, M. A. P,, Ferreira, D. F., Oliveira, A. C. (2005). Experimentacdo em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras, MG: UFLA. (Execicio 4.2, pag 66)

Examples

library(lattice)
data(RamalhoEx4.2)

aggregate(perf ~ linh, data = RamalhoEx4.2,
FUN = function(x) { c(mean = mean(x), var = var(x)) })

xyplot(perf ~ linh, data = RamalhoEx4.2,
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groups = bloc,

jitter.x = TRUE,

xlab = "Linhagem”,

ylab = "Numero de perfilho")

RamalhoEx7.10 Producao de Arroz em 18 Populacoes na F2

Description

Experimento referente a producdo de arroz obtida na avaliagdo de 18 populagdes F> e duas lin-
hagens utilizadas como testemunhas. O Experimento foi realizado em blocos casualizados.

Format

Um data. frame com 600 observacdes e 4 varidveis, em que

pop Populacdo F5 da linhagem de arroz com 18 niveis e 2 testemunhas.
rept Fator que indica a repeti¢do da combinacdo entre planta e linhagem.
plant Inteiro que representa a planta de arroz avaliada no experimento.

prod Producido de arroz, em g/planta.

Source

Ramalho, M. A. P, Ferreira, D. F., Oliveira, A. C. (2005). Experimenta¢do em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras, MG: UFLA. (pg 112).

Examples

library(lattice)

data(RamalhoEx7.10)

str(RamalhoEx7.10)

xtabs(~pop + rept, data = RamalhoEx7.10)

ps <- list(box.rectangle = list(col = 1, fill = c("gray9e0")),
box.umbrella = list(col =1, 1ty = 1),
plot.symbol = list(col = 1, cex = 0.7))

bwplot(prod ~ reorder(pop, prod, median), data = RamalhoEx7.10,
horizontal = FALSE, pch = "|",
xlab = "Populagdo (ordenada pela mediana)”,
ylab = "Producdo de grdos (g/parcela)”,
par.settings = ps)
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RamalhoEx8.1 Producao de Graos de Arroz em Municipios de Minas Gerais

Description

Experimentos para avaliar a produgdo de graos de cultivares de arroz, conduzidos em trés locais do
Estado de Minas Gerais (Lambari, Lavras e Felixlandia) em delineamento inteiramente casualizado.

Format

Um data. frame com 90 observagdes e 4 varidveis, em que

cult Fator de niveis nominais que representa as cultivares de arroz.

local Fator de 3 niveis nominais, municipios de Minas Gerais onde foram realizados os experi-
mentos.

rept Numeros inteiros que identificam as repeti¢des em cada local.

prod Producdo de griios de arroz, em kg ha=!.

Source

Ramalho, M. A. P, Ferreira, D. F., Oliveira, A. C. (2005). Experimenta¢do em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras: UFLA. (Exercicio 8.1, pag. 132)

Examples

data(RamalhoEx8.1)
str(RamalhoEx8.1)

with(RamalhoEx8.1,
tapply(prod, list(cult = cult, local = local),
FUN = mean))

aggregate(prod ~ cult + local, data = RamalhoEx8.1,
FUN = function(x) { c(mean = mean(x), var = var(x)) })

library(lattice)

xyplot(prod ~ cult | local, data = RamalhoEx8.1,
as.table = TRUE, layout = c(NA, 1), type = c("p", "a"),
xlab = "Cultivar de arroz”,
ylab = expression("Producdo”~(kg~ha*{-13})))

# Ordenar cultivares pela média dentro de cada local.
a <- by(data = RamalhoEx8.1, INDICES = RamalhoEx8.1%$local,
FUN = function(d) {
with(d, reorder(interaction(cult, local, drop = TRUE),
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prod))
»

a <- levels(unlist(a)); a

RamalhoEx8.1 <- transform(RamalhoEx8.1,
cult.loc = factor(interaction(cult, local),
levels = a))

xyplot(prod ~ cult.loc | local, data = RamalhoEx8.1,
as.table = TRUE, layout = c(NA, 1), type = c("p", "a"),
scales = list(x = "free"),
xlab = "Cultivar de arroz (ordenadas por local)”,
ylab = expression("Produgdo”~(kg~ha*{-1})),
xscale.components = function(...) {
ans <- xscale.components.default(...)
ans$bottom$labels$labels <-
gsub(x = ans$bottom$labels$labels,
pattern = "\\..*$",
replacement = "")
return(ans)

bl

RamalhoEx8.2 Producao de Amendoas de Clones de Caju

Description

Experimento em delineamento de blocos casualizados para estudar a produ¢do de améndoas obtidos
da avaliacd@o de clones de caju, em 5 colheitas.

Format

Um data. frame com 200 observacdes e 4 varidveis, em que

clone Fator categdrico de 10 niveis que indica os clones de caju.
colh Fator categérico de 5 niveis que representa as colheitas em ordem.
bloc Fator categérico de 4 niveis, usado para controle local.

prod Produciao de clones de caju, medido em g/planta.

Source

Ramalho, M. A. P,, Ferreira, D. F, Oliveira, A. C. (2005). Experimentacdo em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras: UFLA. (Exercicio 8.2, pag. 133)



RamalhoTb1.2 337

Examples

library(latticeExtra)

data(RamalhoEx8.2)

str(RamalhoEx8.2)

xtabs(~clone + colh, data = RamalhoEx8.2)

xyplot(prod ~ colh | clone,
groups = bloc, type = "o", lty = 3,
data = RamalhoEx8.2,
jitter.x = TRUE,
as.table = TRUE, layout = c(NA, 2),
strip = strip.custom(strip.names = TRUE,
var.name = "Clone”, sep = " "),

xlab = "Colheita”,
ylab = expression("Produgdo”~(g~parcela*{-1})))
layer(panel.xyplot(x = x, groups = NULL,
type = "a", 1wd = 2, 1ty =1, ...))

RamalhoTb1.2 Produtividade Media de Espiga

Description
Experimento da produtividade média de espigas de milho de diversas cultivares obtidas por Ferreira
et al (1995).

Format
data.frame com 28 observacdes e 2 varidveis, em que

varied Fator de niveis nominais das variedades de milho.

prod Produtividade média de espiga (ton ha™!).

Source

Ramalho, M. A. P,, Ferreira, D. F, Oliveira, A. C. (2005). Experimentacdo em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras, MG: UFLA. (pg 15)

Examples

bk <- c(2.5, 4.25, 6, 7.75, 9.5)
ht <- hist(RamalhoTb1.2$prod,
xlab = expression("Produtividade”~(ton~ha*{-1})),
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ylab = "Frequéncia absoluta”,
main = NULL,
breaks = bk,
axes = FALSE,

labels = TRUE)
axis(side = 1, at = bk)
axis(side = 2)
rug(RamalhoTb1.2$prod)

plot(ecdf (RamalhoTb1.2$prod),
xlab = expression("Produtividade”~(ton~ha*{-13})),

ylab = "Frequéncia relativa acumulada”,
main = NULL)
RamalhoTb11.1 Producao de 16 Cultivares de Sorgo
Description

Experimento conduzido na EMBRAPA Milho e Sorgo envolvendo a avaliacdo de 16 cultivares de
sorgo conduzido no delineamento de l4tice quadrado balanceado.

Format
Um data. frame com 80 observacdes e 5 varidveis, em que

bloc Fator de 4 niveis, usado para controle local.
cult Fator de 16 niveis. Tratamento aplicado para verificar a producdo de sorgo.

prod Produc¢do de sorgo, medidos em kg/parcela nas parcelas.

Source

Ramalho, M. A. P,, Ferreira, D. F, Oliveira, A. C. (2005). Experimentacdo em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras: UFLA. (pag. 165)

Examples

library(lattice)

data(RamalhoTh11.1)

str(RamalhoTb11.1)

addmargins(xtabs(~cult + bloc, data = RamalhoTb11.1))

xyplot(prod ~ cult, data = RamalhoTb11.1,
xlab = "Cultivares de sorgo”,
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ylab = expression("Produgdo de graos"~(kg~parcela*{-1})))

k <- nlevels(RamalhoTb11.1$cult)
a <- seq(@, 2 *x pi, length.out = k + 1)[-(k + 1)]
par(mfrow = c(2, 2))
col <-1
for (b in levels(RamalhoTb11.1$bloc)) {
plot(sin(a), cos(a), asp =1,
xlim = c(-1.1, 1.1),
ylim = c(-1.1, 1.1),
axes = FALSE, xlab = NA, ylab = NA)
mtext(paste(”Bloco”, b))
i <- unique(as.integer(subset(RamalhoTb11.1, bloc == b)$cult))
cb <- combn(x =i, m = 2)
segments(x@ = sin(alcb[1, 11), y@ = cos(alcbh[1, 11),
x1 = sin(alcb[2, ]11), y1 = cos(alcb[2, 11),
col = col)
text(x = 1.08 * sin(ali]), y = 1.08 * cos(alil),
labels = levels(RamalhoTbh11.1$cult)[i])
col <- col + 1

RamalhoTb11.17 Producao de Graos de Feijao

Description

Dados provenientes de 3 experimentos envolvendo a producdo de grios de 15 linhagens de feijdo,
conduzidos sob delineamento em blocos casualizados incompletos, pois somente as testemunhas
sdo comuns a todos os blocos.

Format

Um data. frame com 48 observagdes e 4 varidveis, em que

exp Fator de 3 niveis que indica de qual experimento a observacio provém.

linh Fator de 18 niveis onde os niveis 1, 2 e 3 s@o testemunhas, comuns a todos os experimentos
e os demais (4 a 18) s@o as linhagens de feijao avaliadas.

bloc Fator de 2 niveis em cada experimento, usado para fazer controle local.

prod Producao de graos de feijao, medidos em kg/parcela nas unidades experimentais.

Source

Ramalho, M. A. P,, Ferreira, D. F, Oliveira, A. C. (2005). Experimentacdo em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras: UFLA. (Tabela 11.17, pag. 193)
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Examples

library(lattice)

data(RamalhoTh11.17)

str(RamalhoTb11.17)

ftable(xtabs(~exp + bloc + linh, data = RamalhoTbh11.17))

dotplot(prod ~ linh | exp, groups = bloc, data = RamalhoTb11.17,
type = "p"”, as.table = TRUE, layout = c(NA, 1),

xlab = "Linhagem de feijdo”,
ylab = expression("Producao”~(kg~parcela*{-1})))

RamalhoTb12.8 Componentes da Producao de Linhagens de Feijao

Description

Dados obtidos por Perreira Filho et al. (1987), referentes ao nimero médio de vagens por planta,
nimero de sementes por vagem, peso de 100 sementes e produgdo de graos, obtidos em um experi-
mento de avaliagc@o de linhagens de feijao, conduzidos em Patos de Minas, MG. Neste experimento,
para um ajuste de regressdao miltipla, a producdo de graos de feijao é a varidvel dependente e as
demais sdo as varidveis independentes.

Format

Um data. frame com 20 observagdes e 5 varidveis, em que

linh Fator que indica as linhagens de feijdo avaliadas no experimento.
v Numero médio de vagens por planta.

s Numero de sementes por vagem.

z Peso de 100 sementes

w Producio de grios de feijao, medidos em g/planta.

Source

Ramalho, M. A. P, Ferreira, D. F., Oliveira, A. C. (2005). Experimenta¢do em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras: UFLA. (Tabela 12.8, pag. 225)

Pereira Filho, I. A., Ramalho, M. A. P, Ferreira, S. Avalia¢do de Progénies de Feijao e Estimativas
de Pardmetros Genéticos na Regido do Alto Sao Francisco em Minas Gerais, Pesquisa Agropecudria
Brasileira, Brasilia, v. 12, n. 9/10, p. 987-993. 1987.
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Examples

data(RamalhoTh12.8)
plot(RamalhoTb12.8[, -11)
library(lattice)
splom(RamalhoTb12.8[, -11)

splom(RamalhoTb12.8[, -11, type = c("p", "r"))

RamalhoTb13.1 Producao de Graos de Milho

Description

Experimento referente a cultura de milho, cujos dados foram obtidos de dez plantas. Neste experi-
mento, a producdo de grios é considerada a varidvel dependente e a altura da planta a independente.

Format
Um data. frame com 10 observagdes e 2 varidveis, em que
x Altura da planta, medida em cm.

y Producio de graos, medida em g/planta.

Source

Ramalho, M. A. P,, Ferreira, D. F, Oliveira, A. C. (2005). Experimentacdo em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras: UFLA. (Tabela 13.1, pag. 233)

Examples

data(RamalhoTh13.1)

str(RamalhoTb13.1)

library(lattice)

xyplot(y ~ x, data = RamalhoTh13.1,
type = c("p”, "r"),

xlab = "Altura (cm)",
ylab = "Produgdo (g/planta)”)
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RamalhoTb13.11 Producao de Raizes de Mandioca

Description
Experimento envolvendo a produgdo de raizes de 20 gen6tipos parentais (clones) de mandioca e de
suas respectivas filhas.

Format

Um data. frame com 20 observagdes e 3 varidveis, em que

clone Fator de 20 niveis que indica o clone de mandioca.
mae Produgdo de raizes da planta mae.

filha Producido de raizes da planta filha.

Source

Ramalho, M. A. P., Ferreira, D. F., Oliveira, A. C. (2005). Experimenta¢do em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras: UFLA. (Tabela 13.11, pdg. 248)

Examples

data(RamalhoTbh13.11)
str(RamalhoTb13.11)
library(lattice)
xyplot(filha ~ mae, data = RamalhoTb13.11,
type = c("p”, "smooth”, "g"), aspect = "iso",

xlab = "Producdo de raizes na planta mae”,
ylab = "Producdo de raizes na planta filha")

RamalhoTb13.13 Producao de Graos de Progenies de Feijao

Description

Experimento referente a avaliacdo de progénies provenientes do cruzamento (ESAL 501 x Rio
Tibagi), obtidos em 3 geragdes (F3, F4 e F5). Foi utilizado o delineamento de blocos casualizados.
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Format
Um data. frame com 30 observagdes e 3 varidveis, em que

prog Fator de 10 niveis que representa a cultivar de feijao utilizada no experimento.

gerac Fator de 3 niveis (F3, F4 e F5) que sdo os blocos do experimento, utilizado para fazer
controle local.

prod Producdo de graos de feijao, medida em g/parcela.

Source

Ramalho, M. A. P, Ferreira, D. F., Oliveira, A. C. (2005). Experimenta¢io em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras: UFLA. (Tabela 13.13, pdg. 251)

Examples

data(RamalhoTbh13.13)
str(RamalhoTb13.13)
library(lattice)

xyplot(prod ~ prog, groups = gerac, data = RamalhoTb13.13,
type = c("p”, "a"),
xlab = "Progénie de feijoeiro”,
ylab = "Producado (g/parcela)”,
auto.key = list(title = "Geragdo", cex.title = 1.1,

columns = 3))

ftable(with(RamalhoTbh13.13,
tapply(prod,
list(prog = prog, gerac = gerac),
FUN = identity)))

RamalhoTb13.15 Producao de Ramas de Clones de Mandioca

Description

Experimento envolvendo a producdo de ramas (parte aérea) de 20 gendtipos parentais (clones) de
mandioca e de seus respectivos decendentes.

Format
Um data. frame com 20 observagdes e 3 varidveis, em que

clone Fator categdrico de 20 niveis que indica o clone de mandioca.
mae Producdo de ramas da planta "mae".

filha Producdo de ramas da planta "filha".
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Source

Ramalho, M. A. P,, Ferreira, D. F,, Oliveira, A. C. (2005). Experimentacdo em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras: UFLA. (Tabela 13.15, pag. 252)

Examples

data(RamalhoTbh13.15)
str(RamalhoTb13.15)

library(lattice)
library(latticeExtra)

xyplot(filha ~ mae, data = RamalhoTb13.15,
type = c("p”, "smooth"”), grid = TRUE, aspect = "iso"
xlab = "Producdo de ramas na planta mae"”,
ylab = "Producdo de ramas na planta filha")

layer(panel.abline(a = 0, b = 1, 1ty = 2))

’

RamalhoTb13.6 Producao de Graos de Feijao e Teor de P_20_5

Description

Experimento apresentado por Pereira (1993) referente a avaliagdo da producdo de feijao e teor de
P> 05 em cada parcela, cujos dados foram obtidos de 10 cultivares de feijdo. Para este experimento,
um estudo por regressdo deve considerar a produtividade de grios como varidvel dependente e o
teor como varidvel independente.

Format

Um data. frame com 30 observagdes e 4 varidveis, em que

cult Fator de 10 niveis que representa a cultivar de feijao utilizada no experimento.
bloc Fator de 3 niveis utilizado para fazer controle local.
teor Teor de P,Oj5 no solo, medidos em ppm.

prod Produc¢do de graos de feijao, medida em g/parcela.

Source

Ramalho, M. A. P,, Ferreira, D. F, Oliveira, A. C. (2005). Experimentacdo em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras: UFLA. (Tabela 13.6, pag. 243 e tabela 13.9, pag. 246)

Pereira, A. F. Emprego de Covariancia visando reduzir o efeito da heterogeneidade Ambiental
nos Experimentos com a Cultura do Fejoeiro (Phaseolus vulgaris L.) Lavras: UFLA, 1993. 58p.
(Dissertacao-Mestrado Fitotecnia).
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Examples

data(RamalhoTh13.6)
str(RamalhoTbh13.6)
library(lattice)

xyplot(prod ~ teor, groups = cult, data = RamalhoTb13.6,
auto.key = list(space = "right", title = "Cultivar"),
xlab = "Teor de P_{2}0_{5}",
ylab = "Producdo de grdos de feijdo")

xyplot(prod ~ teor, groups = cult, data = RamalhoTb13.6,
auto.key = list(space = "right",
title = "Cultivar”, cex.title = 1.1),
xlab = expression("Teor de"~P[2]*0[5]),
ylab = "Producdo de grdos de feijdo (g/parcela)"”)

unit@1 <- function(x) {
X <= x = min(x)
x <= x/max(x)
return(x)

3
cex <- 0.5 + unit@1(RamalhoTb13.6%teor)

key <- with(RamalhoTbh13.6, {
v <- round(seq(min(teor), max(teor), length.out = 4), digits = @)
cex <- 0.5 + unit@1(v)
list(title = expression(Teor~de~P[2]*0[5]),
cex.title = 1.1,
columns = length(v),
text = list(as.character(v)),
points = list(cex = cex, pch = 1))

b

xyplot(prod ~ cult, data = RamalhoTb13.6,
cex = cex, key = key,
xlab = expression("Teor de"~P[2]*0[5]),
ylab = "Producdo de graos de feijdo (g/parcela)”)

RamalhoTb3.1 Numero de nematoides por vasos

Description

Experimento do nimero de nematdides (vermes que estdo presentes no solo) por vasos infectando
plantas de figo em diferentes idades de inoculag@o, experimento com 4 repeticdes.
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Format

data.frame com 16 observacdes e 3 varidveis, em que

dias Idade de inoculag@o, tratamento.
rept Numero que indica as repeticdes de cada tratamento.

nemat Nimero de nematdides por vaso coletado.

Source

Ramalho, M. A. P, Ferreira, D. F., Oliveira, A. C. (2005). Experimenta¢do em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras, MG: UFLA. (pg 43)

Examples

library(lattice)
data(RamalhoTh3.1)
# Dados originais.

aggregate(nemat ~ dias, data = RamalhoTb3.1,
FUN = function(x) { c(mean = mean(x), var = var(x)) })

plot(nemat ~ dias, data = RamalhoTb3.1,
ylab = "NUmero de nematdides”,
xlab = "Tempo (dias)")

xyplot(nemat ~ dias, data = RamalhoTb3.1,
ylab = "NUmero de nematdides”,
xlab = "Tempo (dias)”)

# Dados aplicando logaritmo.

aggregate(log(nemat) ~ dias, data = RamalhoTb3.1,
FUN = function(x) { c(mean = mean(x), var = var(x)) })

plot(logi@(nemat) ~ dias, data = RamalhoTb3.1,
ylab = "log do numero de nematdides”,
xlab = "Tempo (dias)")

plot(nemat ~ dias, data = RamalhoTb3.1,

non

log = "y",
ylab = "log do nimero de nematdides”,
xlab = "Tempo (dias)")

xyplot(nemat ~ dias, data = RamalhoTbh3.1,
scales = list(y = list(log = TRUE)),
ylab = "NUmero de nematdides”,
xlab = "Tempo (dias)")
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RamalhoTb3.4 Incidenica de Colletotrichum no feijoeiro

Description

Experimento para verificar a incidéncia de patégenos do tipo Colletotrichum nas cultivares de feijao,
foi utilizada uma escala de notas variando de 1 (resistente) a 5 (completamente suscetivel), estas
notas foram dadas por trés avaliadores. Neste experimento foram avaliados 16 tratamentos com 3
repeticdes em blocos casualizados.

Format
data.frame com 48 observagdes e 4 varidveis, em que
trat Fator de niveis numéricos. Tratamento aplicado para verificar a incidéncia de Colletotrichum.
bloc Fator de 3 niveis quantitativos, usado para controle local

cult Cultivar de feijao.

nota Varidvel reposta, nota atribuida pelos avaliadores para a incidéncia de Colletotrichum.

Source

Ramalho, M. A. P., Ferreira, D. F,, Oliveira, A. C. (2005). Experimentacdo em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras, MG: UFLA. (pg 45)

Examples

library(lattice)
data(RamalhoTbh3.1)

xyplot(nota ~ cult, data = RamalhoTb3.4,
groups = bloc, auto.key = TRUE, jitter.x = TRUE,
xlab = "Cultivares”,
ylab = "Notas")

RamalhoTb3.6 Largura de ascos Colletrotrichum lindemuthianum

Description

Experimento referente a largura dos ascos de trés isolados do fungo Colletotrichum lindemuthi-
anum.
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Format

data.frame com 90 observacdes e 3 varidveis, em que

amostra Numero identificador da amostra.
isol Isolados do fungo (A, B e C).

larg Largura dos ascos dos isolados.

Source

Ramalho, M. A. P., Ferreira, D. F, Oliveira, A. C. (2005). Experimentacdo em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras, MG: UFLA. (pg 48)

Examples

data(RamalhoTh3.6)

aggregate(larg ~ isol, data = RamalhoTb3.6,
FUN = function(x) { c(mean = mean(x), var = var(x)) })

RamalhoTb7.1 Volume de Madeira em Progenies de Eucalipto

Description

Pesquisa sobre avaliag@o de progénies de Eucaliptus camaldulensis, referente ao volume de madeira

por arvore, cujos dados foram obtidos pela V. \& M. Florestal Ltda. Experimento realizado em
blocos casualizados.

Format
Um data. frame com 180 observacdes e 4 varidveis, em que
prog Progénie de Eucaliptus camaldulensis.
rept Numero inteiro que indica o nimero da parcela com arvores de cada progénie.

plant Inteiro que representa as drvores no parcela.

vol Volume de madeira por drvore, medido em m3 x 10%

Source

Ramalho, M. A. P,, Ferreira, D. F, Oliveira, A. C. (2005). Experimentacdo em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras, MG: UFLA. (Tabela 7.1, pag 102).
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Examples

library(lattice)

data(RamalhoTh7.1)

str(RamalhoTbh7.1)

xtabs(~prog + rept, data = RamalhoTb7.1)

xyplot(vol ~ plant, data = RamalhoTb7.1,
jitter.x = TRUE, groups = rept,

xlab = "Progénie”,
ylab = expression("Volume de madeira”~(10*{4}~m*{33})))

RamalhoTbh8.12 Producao Media de Graos de Cafe-cereja

Description

Experimento que estudou a produ¢cdo média de graos de café-cereja, obtidos por Mendes (1994),
em fun¢do da progénie em 3 anos. Foi utilizado o delineamento de blocos casualizados.

Format

Um data. frame com 120 observacdes e 4 varidveis, em que

prog Fator que distingue as progénies do cultivar de café Icatu.
ano Fator de 3 niveis, colheitas realizadas em anos sucessivos.

bloc Fator de 4 niveis que s@o os blocos no experimento, possivelmente os mesmo blocos e
unidades experimentais em todos os anos, usado para controle local.

prod Produciao média de graos de café-cereja, em kg/parcela.

Source

Ramalho, M. A. P,, Ferreira, D. F, Oliveira, A. C. (2005). Experimentacdo em Genética e Melho-
ramento de Plantas (2th ed.). Lavras: UFLA. (pag. 128)

Mendes, A. N. G. Avaliacdo de Metodologias Empregadas na Selecdo de Progénies do Cafeeiro
(Coffea arabica L.) no estado de Minas Gerais. Lavras: UFLA, 1994. 167p.
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Examples

library(lattice)
data(RamalhoTbh8.12)
str(RamalhoTh8.12)

ftable(with(RamalhoTbh8.12,
tapply(prod,
list(ano = ano, prog = prog, bloc = bloc),
FUN = identity)))

xyplot(prod ~ ano | prog, data = RamalhoTbh8.12,
jitter.x = TRUE, type = c("p"”, "a"),
as.table = TRUE, layout = c(NA, 2),
strip = strip.custom(strip.names = TRUE,
var.name = "Progénie"”, sep = " "),
xlab = "Ano de colheita”,
ylab = expression("Produgdo”~(kg~parcela*{-1})))

aggregate(prod ~ prog, data = RamalhoTh8.12,
FUN = function(x) { c(mean = mean(x), var = var(x)) })

RamosAnC1 Temperatura do oleo de misturadores

Description

Conjunto de dados da temperatura do 6leo de misturadores, com 25 amostras de tamanho 8 de um
processo metaltrgico.

Format

Um data. frame com 200 observacdes e 2 varidveis, em que

amostra Numero da amostra.

oleo Temperatura ddo 6leo (em °C ).

Source

Ramos, E. M. L. S., et al.(2013). Controle Estatistico da Qualidade (1th ed.). Porto Alegre, RS:
Bookman. (pg 133).
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Examples

data(RamosAnC1)
library(qcc)

obj <- qgcc.groups(RamosAnC1$oleo, RamosAnC1$amostra)

gcc(obj, type = "xbar", nsigmas = 3, xlab = "Amostra”, ylab =
"Temperatura média”, title =" ")
RamosAnC?2 Teor de sodio em um processo quimico
Description

Conjunto de dados do teor de sédio (Na) em 25 amostras de tamanho 5 de um processo quimico.

Format

Um data. frame com 125 observacdes e 2 varidveis, em que

amostra Numero da amostra.

sodio Teor do sédio.

Source

Ramos, E. M. L. S., et al.(2013). Controle Estatistico da Qualidade (1th ed.). Porto Alegre, RS:
Bookman. (pg 134).

Examples

data(RamosAnC2)
library(qcc)
obj <- qgcc.groups(RamosAnC2$sodio, RamosAnC2$amostra)

gcc(obj, type = "xbar"”, nsigmas = 3, ylab = "Média amostral”, xlab =
"Amostra”, title = "")
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RamosAnC4 Processo produtivo de canetas

Description

Conjunto de dados de um processo produtivo de canetas, com 34 amostras de tamanhos diferentes.

Format
Um data. frame com 34 observagdes e 3 varidveis, em que

amostra Numero da amostra.
tamamostra Tamanho da amostra.

naoconf Numero de canetas ndo conformes na amostra.

Source

Ramos, E. M. L. S., et al.(2013). Controle Estatistico da Qualidade (1th ed.). Porto Alegre, RS:
Bookman. (pg 135).

Examples
data(RamosAnC4)
library(qcc)
gcc(RamosAnC4$naoconf, sizes = RamosAnC4$tamamostra, type = "p”,
xlab = "Amostra”, ylab = "NUmero de canetas ndo conformes”, title = "")
RamosAnC6 Processo de fabricacao de panelas
Description

Conjunto de dados de um processo de fabricacdo de panelas, com 30 amostras com tamanhos difer-
entes.

Format
Um data. frame com 30 observagdes e 3 varidveis, em que

amostra Niumero da amostra.
tamamostra Tamanho da amostra de panelas avaliadas.

naoconf Numero de ndo conformidades nas panelas.
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Source

Ramos, E. M. L. S,, et al.(2013). Controle Estatistico da Qualidade (1th ed.). Porto Alegre, RS:
Bookman. (pg 136).

Examples
data(RamosAnC6)
library(qcc)
gcc(RamosAnC6%$naoconf, sizes = RamosAnC6$tamamostra, type = "u",
ylim = ¢(0,2.5), xlab = "Amostra”, ylab = "Numero de nao
conformidades em panelas”, title = "")
RamosAnC7 Processo quimico
Description

Conjunto de dados de um processo quimico com o pH da 4gua, e pH do cloreto de potédssio em 30
amostras de tamanho 1.

Format

Um data. frame com 30 observagdes e 3 varidveis, em que

amostra Numero da amostra.
phagua pH da dgua.

phclore pH do cloreto de potassio.

Source

Ramos, E. M. L. S., et al.(2013). Controle Estatistico da Qualidade (1th ed.). Porto Alegre, RS:
Bookman. (pg 137).

Examples

data(RamosAnC7)
library(qcc)
gcc(RamosAnC7$phagua, type="xbar.one",

xlab = "Amostra”, ylab = "Ph da agua”,
title = "")
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gcc(RamosAnC7$phclore, type="xbar.one",
xlab = "Amostra”, ylab = "Ph do cloreto”,
title = "")

RamosAnC8 Teor de elementos quimicos

Description

Conjunto de dados de teor de elementos quimicos resultantes de andlises de laboratério em 30
amostras unitarias.

Format

Um data. frame com 30 observagdes e 8 varidveis, em que

amostra Numero da amostra.
magnes Teor do magnésio.
ferro Teor do ferro.

fosfor Teor do fésforo.
potass Teor do potéssio.
calcio Teor do célcio.
aluminio Teor do aluminio.

vanad Teor do vanadio.

Source

Ramos, E. M. L. S., et al.(2013). Controle Estatistico da Qualidade (1th ed.). Porto Alegre, RS:
Bookman. (pg 138).

Examples
data(RamosAnC8)
library(qcc)
gcc(RamosAnC8%magnes, type="xbar.one",
xlab = "Amostras”, ylab = "Teor do magnésio”,

title = "")

gcc(RamosAnC8%ferro, type="xbar.one",
xlab = "Amostras”, ylab = "Teor do ferro"”,
title = "")
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RamosTb2.5 Resistencia a ruptura de garrafas

Description

Distribui¢ao de frequéncias para as resisténcias a ruptura de 100 garrafas de refrigerante de um litro.

Format

Um data. frame com 9 observacdes e 2 varidveis, em que

forca Resisténcia das garrafas.

freq Frequéncias observadas para as resisténcias.

Source

Ramos, E. M. L. S., et al.(2013). Controle Estatistico da Qualidade (1th ed.). Porto Alegre, RS:
Bookman. (pg 29).

Examples

data(RamosTb2.5)

barplot(RamosTb2.5%$freq, names=RamosTb2.5%$forca,

xlab = 'Resisténcia', ylab = 'Frequéncia')
RamosTb2.6 Resistencia a ruptura e peso de garrafas
Description

Resisténcia e peso de 25 garrafas.

Format
Um data. frame com 25 observagdes e 2 varidveis, em que

forca Forca de resisténcia a ruptura.

peso Peso da garrafa (em gramas).

Source

Ramos, E. M. L. S., et al.(2013). Controle Estatistico da Qualidade (1th ed.). Porto Alegre, RS:
Bookman. (pag. 30).
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Examples

data(RamosTb2.6)
library(lattice)

xyplot(forca ~ peso, pch = 20,
data = RamosTb2.6, type = c("g", "p"))

RamosTb2.7 Processo de fundicao de magnesio

Description
Dados referente a um processo de fundi¢do de magnésio, compreendendo a recuperacdo do metal e
os valores do fluxo de regeneracdo adicionada.

Format

Um data. frame com 7 observacgdes e 2 varidveis, em que

fluxo Fluxo de recuperagdo do metal no processo de fundigdo.

recupe Recuperagdo do metal.

Source

Ramos, E. M. L. S., et al.(2013). Controle Estatistico da Qualidade (1th ed.). Porto Alegre, RS:
Bookman. (pag. 30).

Examples

data(RamosTb2.7)
library(lattice)

xyplot(recupe ~ fluxo, pch = 20,
data = RamosTbh2.7, type = c( "g", "p"))
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RamosTb3. 1 Teor de fluor de um processo quimico

Description

Conjunto de dados sobre teor de flior com 15 amostras de tamanho 5 de um processo quimico.
Format
Um data. frame com 75 observacdes e 2 varidveis, em que

amostra Numero da amostra.

fluor Teor de fldor.

Source

Ramos, E. M. L. S., et al.(2013). Controle Estatistico da Qualidade (1th ed.). Porto Alegre, RS:
Bookman. (pg 38).

Examples

data(RamosTb3.1)
library(qcc)
obj <- qgcc.groups(RamosTb3.1$fluor, RamosTb3.1$amostra)

gcc(obj, type = "xbar"”, nsigmas = 3, xlab =

"Amostra”, ylab = "Teor médio de fluor”, title = "")
RamosTh4.1 Temperatura de eletrodos de carbono
Description

Conjunto de dados referente as temperaturas de eletrodos de carbono, com 25 amostras de tamanho
8, em um processo de fabricacdo de aluminio.

Format
Um data. frame com 75 observagdes e 2 varidveis, em que

amostra Numero da amostra.

temperat Temperatura dos eletrodos de carbono (em °C ).



358 RamosTb5.2

Source

Ramos, E. M. L. S., et al.(2013). Controle Estatistico da Qualidade (1th ed.). Porto Alegre, RS:
Bookman. (pg 56).

Examples
data(RamosTb4.1)

library(qcc)

obj <- qcc.groups(RamosTh4.1$temperat, RamosTb4.1$amostra)

gcc(obj, type = "xbar"”, nsigmas = 3, xlab = "Amostra"”, ylab =

"Temperatura média”, title = " ")
RamosTb5. 2 Itens nao conformes no processo produtivo de ovos de galinha
Description

Numero de ovos ndo conformes de um processo produtivo de ovos de galinha, com 30 amostras de
tamanhos diferentes.

Format
Um data. frame com 30 observagdes e 3 varidveis, em que

amostra Numero da amostra.
tamamostra Numero de unidades amostradas.

naoconf Numero de ovos ndo conformes na amostra.

Source

Ramos, E. M. L. S,, et al.(2013). Controle Estatistico da Qualidade (1th ed.). Porto Alegre, RS:
Bookman. (pg 79).

Examples

data(RamosTb5.2)

library(qcc)
gcc(RamosTb5. 2$naoconf, sizes = RamosTb5.2$tamamostra, type = "p”,
xlab = "Amostra"”, ylab = "Fracdo de ovos ndo conformes”, title =

nn)
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RamosTb5. 8 Taxa de defeitos na fabricacao de copos de cristal

Description

Numero de ndo conformidades em um processo de fabricacdo de copos de cristal, com amostras de
tamanhos diferentes.

Format

Um data. frame com 26 observagdes e 3 varidveis, em que

amostra Numero da amostra.
tamamostra Numero de unidades amostradas.

naoconf Numero de ndo conformidades na amostra.

Source

Ramos, E. M. L. S., et al.(2013). Controle Estatistico da Qualidade (1th ed.). Porto Alegre, RS:
Bookman. (pg 96).

Examples

data(RamosTb5.8)

library(qcc)
gcc(RamosTb5.8%naoconf, sizes = RamosTb5.8%tamamostra, type = "u",
xlab = "Amostra”, ylab = "Taxa de ndo conformidades”, title = "")
RamosTb6. 1 Densidade aparente de um processo de eletrodos
Description

Dados da densidade aparente de um processo de produtivo de eletrodos de carbono.
Format
Um data. frame com 30 observagdes e 2 varidveis, em que

amostra Numero da amostra.

densi Densidade aparente (em g/cm”3 do eletrodo).
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Source
Ramos, E. M. L. S., et al.(2013). Controle Estatistico da Qualidade (1th ed.). Porto Alegre, RS:
Bookman. (pg 106).

Examples

data(RamosTb6.1)
library(qcc)
gcc(RamosTh6.1$densi, type = "xbar.one”,

std.dev = "SD"”, nsigmas = 3, xlab = "Amostra”, ylab = "Densidade”,
title = "")

StorckEg2.3.5 Rendimento de Cultivares de Alho

Description

Dados de um experimento no delineamento quadrado latino em que foram avaliados os rendimentos
(t/ha) de quatro cultivares de alho. Na escolha do delineamento, o bloqueamento de linhas foi em
razdo da heterogeniedade da fertilidade entre as curvas de nivel (cada curva igual a uma linha) e o
bloqueamento de colunas foi devido a heterogeneidade entre os tamanhos dos bulbos de alho.

Format

Um data. frame com 16 observagdes e 4 varidveis, em que

fila Fator que indica a fila ou curva nivel, considerada para blocar a fertilidade do solo que muda
entre as curvas de nivel.

col Fator que bloca o tamanho do bulbo de alho (flordo, graudo, médio e miido) usado para o
plantio.

trat Fator categdrico que representa as cultivares de alho.

rend Rendimento, em toneladas por hectare.

Source

Storck, L., Garcia, B. C., Lopes, S. J., Estefanel, V. (2011). Experimentacdo Vegetal (3th ed.). Santa
Maria, RS: UFSM. (Tabela 2.3.5, pag 63)
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Examples

library(lattice)

data(StorckEg2.3.5)
str(StorckEg2.3.5)

xyplot(rend ~ cult, data = StorckEg2.3.5,
xlab = "Cultivares”, ylab = "Rendimento")

StorckTb101 Grupo de Experimentos de Competicao de Cultivares de Milho

Description

Grupo de experimentos, avaliando 6 cultivres de milho, conduzidos em 4 locais (4 ambientes) da
regido central d Rio Grande do Sul, no delineamento de blocos ao acaso com 4 repeticdes. Foi
avaliado o rendimento de graos.

Format
Um data. frame com 96 observagdes e 4 varidveis, em que
loc Fator categdrico que representa os locais (ambientes) de instalagdo dos experimentos.
cult Fator categdrico que representa as cultivares de milho.

bloc Fator categdrico que representa os blocos em cada um dos locais.

result Rendimento de grdos, em kg por parcela.

Source
Storck, L., Garcia, B. C., Lopes, S. J., Estefanel, V. (2011). Experimentacio Vegetal (3th ed.). Santa
Maria, RS: UFSM. (Tabela 101, pag. 182)

Examples

library(lattice)

data(StorckTbh101)
str(StorckTbh101)

xyplot(prod ~ cult | loc, groups = bloc, data = StorckTb101,
type = "0", as.table = TRUE,
xlab = "Cultivares”,
ylab = "Rendimento de graos (kg/parcela)"”)



362 StorckTb56

StorckTb?2 Peso das Plantas 30 apos a Semeadura

Description

Experimento referente ao peso das plantas aos 30 dias apds a semeadura.

Format

data.frame com 20 observacdes e 3 varidveis, em que

trat Fator de niveis nominais que sio os tratamento aplicados.
rep Nimero inteiro que identifica as repeticdes de cada tratamento.

peso Peso das plantas 30 dias ap6s a semeadura.

Source

Storck, L., Garcia, B. C., Lopes, S. J., Estefanel, V. (2011). Experimentacao Vegetal (3th ed.). Santa
Maria, RS: UFMS. (Tabela 2, pig. 21)

Examples

library(lattice)

data(StorckTh2)
str(StorckTh2)

xyplot(peso ~ trat,
data = StorckTb2,
ylab = "Peso das plantas”,
xlab = "Tratamentos")

StorckTb56 Experimento Bifatorial em Delineamento de Blocos Casualizados

Description

Resultados (kg/parcela) em um experimento bifatorial 3 x 4 no delineamento de blocos ao acaso.
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Format

Um data. frame com 48 observagdes e 4 varidveis, em que

espec Fator de 3 niveis que representa espécies.
manejo Fator de 4 niveis que representa formas de manejo.
bloc Fator de 4 niveis que sdo os blocos.

result Resultados de producdo (kg/parcela).

Source

Storck, L., Garcia, B. C., Lopes, S. J., Estefanel, V. (2011). Experimentacio Vegetal (3th ed.). Santa
Maria, RS: UFSM. (Tabela 56, pg 134)

Examples

library(lattice)

data(StorckTbh56)
str(StorckTb56)

xyplot(prod ~ manejo, groups = espec, data = StorckTb56,
type = c("p", "a"),
xlab = "Tipos de manejo”,
ylab = "Producdo (kg/parcela)”,
auto.key = list(title = "Espécie”, cex.title = 1.1,
columns = 3))

StorckTh60 Experimento Bifatorial em Delineamento de Blocos Ao Acaso

Description
Resultados ficticios (kg/parcela) de um experimento bifatorial 4 x 3, no delineamento de blocos ao
acaso, com 4 repeticdes.
Format
Um data. frame com 48 observagdes e 4 varidveis, em que
cult Fator categdrico que representa 4 cultivares de milho.
manejo Fator cetegdrico que representa 3 formas de manejo.

bloc Fator categdrico que representa 4 blocos.

result Resultados (kg/parcela) medido em cada parcela.
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Source

Storck, L., Garcia, B. C., Lopes, S. J., Estefanel, V. (2011). Experimentacio Vegetal (3th ed.). Santa
Maria, RS: UFSM. (Tabela 60, pag. 138)

Examples

library(lattice)

data(StorckTb60)
str(StorckTb60)

xyplot(prod ~ cult, groups = manejo, data = StorckTh60,
type = c("p”, "a"),
xlab = "Tipos de manejo",
ylab = "Producao (kg/parcela)”,
auto.key = list(title = "Manejo”, cex.title = 1.1,

columns = 3))

StorckTh67 Efeito da Dose de NPK na Producao de Cultivares de Milho

Description

Resultados ficiticios (kg/parcela) de um experimento bifatorial 3 x 5 no delineamento de blocos ao
acaso com 4 repeticdes.

Format

Um data. frame com 60 observagdes e 4 varidveis, em que

cult Fator categdrico que representa 3 cultivares de trigo.
dose Fator métrico que representa 5 doses equidistantes de NPK, em kg ha=!.
bloc Fator categérico que representa os blocos.

prod Producdo (kg parcela™!) nas unidades experimentais.

Source

Storck, L., Garcia, B. C., Lopes, S. J., Estefanel, V. (2011). Experimentacdo Vegetal (3th ed.). Santa
Maria, RS: UFSM. (Tabela 67, pag. 144)
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Examples

library(lattice)

data(StorckTh67)
str(StorckTh67)

xyplot(prod ~ dose, data = StorckTb67,
groups = cult, type = c("p", "a"),
xlab = "Dose de NPK (kg/ha)",
ylab = "Producdo (kg/parcela)”,
auto.key = list(title = "Cultivar”, cex.title = 1.1,
columns = 3))

StorckTb74 Epoca e Densidade de Semeadura na Producao de Milho

Description

Resultados ficiticios de um experimento fatorial 3 x 5 no delineamento de blocos ao acaso, com
arranjo dos fatores em parcela subdividida, que estudou o efeito da época e densidade de semeadura
na producdo de milho. O fator época de semeadura foi casualizado as parcelas de cada bloco
e a densidade de semeadura casualizado as subparcelas dentro de um mesmo nivel de época de
semeadura.

Format

Um data. frame com 75 observagdes e 4 varidveis, em que

epoc Fator categérico que representa 3 épocas de semeadura de milho.

dens Fator métrico que representa 5 densidades de semeadura: 30, 35, 40, 45 e 50 mil plantas
ha=!.

bloc Fator categdrico que representa os blocos.

result Producdo (kg/parcela).

Details

Este € um experimento que poderia ter sido feito em arranjo fatorial sem ser com parcelas subdi-
vididas. No entanto, aumentaria o nimero de vizinhangas entre parcelas de época diferente ja que
a casualizacdo seria de 3 x 5 = 15 tratamentos em cada bloco. Isso iria complicar a semeadura
mecanizada pois o trator iria manobrar sobre as parcelas da época 1 quando fosse semear as parcelas
da época 2. Por essa razdo o experimento em parcelas subdivididas € considerado. Nio foi portanto
uma verdadeira restricao de casualiza¢io (como acontece com camadas do solo ou tempo) mas sim
uma dificuldade logistica.
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Source

Storck, L., Garcia, B. C., Lopes, S. J., Estefanel, V. (2011). Experimentacao Vegetal (3th ed.). Santa
Maria, RS: UFSM. (Tabela 74, pag. 150 e Tabela 88, pag. 168)

Examples

library(lattice)

data(StorckTb74)
str(StorckTbh74)

xyplot(prod ~ dens, groups = epoc, data = StorckTb74,
type = c("p", "a"),
xlab = expression("Densidade de plantio” ~
(""%*x% mil ~ plantas~ha*{-13})),
ylab = "Producao (kg/parcela)”,
auto.key = list(title = "Epoca de semeadura”, cex.title = 1.1,
columns = 3))

StorckTb8 Experimento no Delimeamento Inteiramente Casualizado Com Um
Fator

Description

Dados referentes a um experimento conduzido no delineamento inteiramente casualizado. Nao ha
expicacgdo pratica para as varidveis do experimento.

Format

Um data. frame com 24 observagdes e 3 varidveis, em que

trat Fator com seis niveis que representam os tratamentos aplicados.
rept Inteiro que representa as repeti¢cdes de cada tratamento.

res Representa a varidvel resposta observada.

Source

Storck, L., Garcia, B. C., Lopes, S. J., Estefanel, V. (2011). Experimentacdo Vegetal (3th ed.). Santa
Maria, RS: UFSM. (Tabela 8, pag. 33)
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Examples

library(lattice)

data(StorckTh8)
str(StorckTh8)

xyplot(res ~ trat, data = StorckTh8, jitter.x = TRUE,
xlab = "Tratamentos”, ylab = "Resposta”)

VieiraEx7.3 Experimento de um Fator em DIC com Numero Diferente de Repeti-
coes

Description

Dados de um experimento inteiramente ao acaso com niimero diferente de repetigdes.

Format

Um data.frame com 18 observagdes e 2 varidveis, em que

tratamento Tratamento aplicado na unidade experimental.

valor Valor da resposta medida nas unidades experimentais.

Source

Vieira, S. (1999). Estatistica experimental (2th ed.). Sdo Paulo, SP: Atlas. (Exercicio 7.3, pag. 85).

Examples

data(VieiraEx7.3)
str(VieiraEx7.3)

xtabs(~tratamento, data = VieiraEx7.3)
library(lattice)

xyplot(valor ~ tratamento, data = VieiraEx7.3,
jitter.x = TRUE, type = c("p"”, "a"))
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VieiraEx7.5 Experimento Com Um Fator e Repeticao Dentro dos Blocos

Description
Dados de um experimento em delineamento de blocos casualizados com repeticao de tratamentos
dentro dos blocos.
Format
Um data. frame com 12 observagdes e 3 varidveis, em que
bloco Bloco ao qual a unidade experimental pertence.

tratamento Tratamento aplicado nas unidades experimentais.

valor Valor da resposta medida na unidade experimental.

Source

Vieira, S. (1999). Estatistica experimental (2th ed.). Sao Paulo, SP: Atlas. (Exercicio 7.5, pag. 85).
Examples

library(lattice)

data(VieiraEx7.5)
str(VieiraEx7.5)

xtabs(~bloco + tratamento, data = VieiraEx7.5)
xyplot(valor ~ tratamento, groups = bloco, data = VieiraEx7.5,

jitter.x = TRUE, type = c("p”, "a"),
ylab = "Valor"”, xlab = "Tratamento")

VieiraEx8.3 Experimento Em Blocos Casualizados Com Repeticoes Nos Blocos

Description

Dados de um experimento em delineamento em blocos casualizados com repeti¢des dos tratamentos
dentro dos blocos.
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Format
Um data. frame com 24 observagdes e 3 varidveis, em que
trat Fator categdricos de 4 niveis que s@o os tratamentos aplicados.

bloco Fator categérico com 2 niveis que sdo os blocos do experimento.

valor Valor observado da resposta de cada unidade experimental.

Source

Vieira, S. (1999). Estatistica experimental (2th ed.). S3o Paulo, SP: Atlas. (Exercicio 8.3, pag.
102).

Examples

library(lattice)

data(VieiraEx8.3)
str(VieiraEx8.3)

xtabs(~bloco + trat, data = VieiraEx8.3)
xyplot(valor ~ trat, group = bloco, data = VieiraEx8.3,

type = c("p", "a"y,
ylab = "Valor"”, xlab = "Tratamento")

VieiraPg5o.1 Experimento em Delineamento Inteiramente Casualizado

Description
Experimento em delineamento inteiramente casualizado que estudou o efeito de um fator de 5 niveis
categdricos em uma resposta na escala dos nimeros inteiros.

Format
Um data. frame com 30 observagdes e 2 varidveis, em que

trat Fator categdrico de 5 niveis.

resp Varidvel resposta em nimeros inteiros.

Source

Vieira, S. (1999). Estatistica experimental (2th ed.). Sdo Paulo, SP: Atlas. (pag. 50, exercicio 2).
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Examples

data(VieiraPg50.1)

str(VieiraPg50.1)

library(lattice)

xyplot(resp ~ trat, data = VieiraPgho.1,
jitter.x = TRUE,

xlab = "Tratamento”,
ylab = "Resposta”)

VieiraPg50.2 Calibracao de Voltrimetros

Description

Num laboratério sdo usados quatro voltimetros diferentes. Para verificar se estes estdo igualmente
calibrados, mediu-se a mesma forca constante de 100 volts 5 vezes com cada voltimetro.

Format
Um data. frame com 20 observagdes e 2 varidveis, em que
voltim Fator categérico de 4 niveis que representa o voltimetro usado.

voltagem Voltagem obtida com os voltimetros na forca constante de 100 volts.

Source

Vieira, S. (1999). Estatistica experimental (2th ed.). Sao Paulo, SP: Atlas. (pdg. 50, Exercicio 4).
Examples

data(VieiraPg5o.2)

str(VieiraPg50.2)

library(lattice)

xyplot(voltagem ~ voltim, data = VieiraPg5e.2,

xlab = "Voltimetro"”,
ylab = "Voltagem")
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VieiraPg57.1 Dados de um Experimento em Blocos Casualizados

Description

Resultados de um experimento em delineamento de blocos casualizados que estudou o efeito de
um fator de 3 niveis categéricos sobre uma varidvel resposta representada na escala dos nimeros
inteiros.

Format

Um data. frame com 12 observagdes e 3 varidveis, em que

trat Fator categdrico 3 niveis.
bloc Fator de 5 niveis, usado para controle local.

resp Varidvel resposta em nimeros inteiros.

Source

Vieira, S. (1999). Estatistica experimental (2th ed.). Sdo Paulo, SP: Atlas. (pag. 57, exercicio 3).
Examples

data(VieiraPg57.1)
str(VieiraPg57.1)
library(lattice)

xyplot(resp ~ trat, groups = bloc, data = VieiraPg57.1,

" n

type = "0", xlab = "Tratamento”, ylab = "Resposta”)

VieiraPg57.2 Peso de Ratos em Funcao da Idade

Description

Os dados referem-se ao peso de 3 ratos medidos 5 vezes dos 30 aos 46 dias de idade. Para fazer
andlise dos dados, pode-se considerar que os ratos sdo os blocos e que a idade € o fator de interesse.
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Format

Um data. frame com 15 observagdes e 3 varidveis, em que

rato Numero do rato.
idade Fator de 5 niveis, da idade dos ratos em dias.

peso Peso em gramas.

Source

Vieira, S. (1999). Estatistica experimental (2th ed.). Sao Paulo, SP: Atlas. (pag. 57, exercicio 4).

Examples

data(VieiraPg57.2)

str(VieiraPg57.2)

library(lattice)

xyplot(peso ~ idade, groups = rato,
data = VieiraPgh7.2, type = "b",

xlab = "Idade (dias)"”,
ylab = "Peso (g)")

VieiraTbh4.1 Producao de Variedades de Milho

Description

Experimento que mediu a producio, em kg/100 m~2), de 4 variedades de milho em um delinea-
mento inteiramente casualizado.

Format
Um data. frame com 20 observagdes e 2 varidveis, em que

varied Fator categérico de 4 niveis que indica as variedades de milho.

prod Producio de milho, medida em kg/100 m?).

Source

Vieira, S. (1999). Estatistica experimental (2th ed.). Sdo Paulo, SP: Atlas. (pag 44, tabela 4.1).
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Examples

data(VieiraTb4.1)
str(VieiraTbh4.1)
library(lattice)
xyplot(prod ~ varied, data = VieiraTb4.1,

xlab = "Variedades”,
ylab = "Producdo de milho")

VieiraTb5.3 Producao de Variedades de Milho

Description

Experimento da producdo de milho de 4 diferentes variedades em um delineamento de blocos ca-
sualizados.

Format

Um data. frame com 20 observagdes e 3 varidveis, em que

varied Fator de niveis nominais que indicam a variedade do milho.
bloc Fator de 5 niveis, usado para controle local.

prod Producdo de milho em kg/100 m?.

Source

Vieira, S. (1999). Estatistica experimental (2th ed.). Sdo Paulo, SP: Atlas. (pag. 53, tabela 5.3).

Examples

data(VieiraTb5.3)

str(VieiraTb5.3)

library(lattice)

xyplot(prod ~ varied, groups = bloc,
data = VieiraTb5.3,

xlab = "Variedade”,
ylab = "Producdo de milho")
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VieiraTbh7.2 Numeros de Ovos de Poedeiras em Funcao do Estilo Musical

Description

Dados que refere-se ao niimero de ovos por poedeira 35 dias apds o inicio do experimento em fungao
do estilo musical do som ambiente: musica sertaneja (a), musica cldssica (b) e musica popular (c).

Format
Um data. frame com 16 observacdes e 2 varidveis, em que

musica Estilo musical do som ambiente no qual ficavam as poedeiras.

ovos Numero de ovos aos 35 dias ap6s o inicio do experimento.

Source

Vieira, S. (1999). Estatistica experimental (2th ed.). Sdo Paulo, SP: Atlas. (Tabela 7.2, pag. 74).

Examples

data(VieiraTh7.2)
str(VieiraTb7.2)

library(lattice)

xyplot(ovos ~ musica, data = VieiraTb7.2,

xlab = "Estilo misical ambiente”,
ylab = "NUmero de ovos aos 35 dias")
VieiraTb7.7 Teste Sobre Conhecimento em Funcao da Fonte de Informacao
Description

Dados referentes as notas dos alunos em um teste de conhecimento segundo a fonte de informacio
(tratamento).

Format

Um data. frame com 24 observagdes e 3 varidveis, em que

bloco Fator categérico que identifica o bloco ao qual a observagdo pertence. Os blocos controlam
para a faixa de idade dos alunos.

fonte Fator categérico que representa a fonte de informacao a qual o aluno teve acesso.

nota Nota do aluno no teste.
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Source
Vieira, S. (1999). Estatistica experimental (2th ed.). Sdo Paulo, SP: Atlas. (Tabela 7.7, pag. 81;
Tabela 8.2, pag. 94).

Examples

library(lattice)

data(VieiraTh7.7)
str(VieiraTb7.7)

xtabs(~bloco + fonte, data = VieiraTb7.7)

xyplot(nota ~ fonte, groups = bloco, data = VieiraTb7.7,

n.an

type = c("p", "a"))

VieiraTbh8.5 Numero de Itens Produzidos Em Funcao do Tipo de Maquina

Description

Os dados advém de um experimento no qual foram comparados cinco tipos de maquinas, operadas
por trés diferentes operadores (blocos). O objetivo era verificar a suspeita de que o tipo de maquina
usada na fabricac@o de determinado item tem efeito sobre a quantidade de itens produzidos por dia
em uma fébrica.

Os operadores foram tomados como blocos, pois ja se sabia que existia diferenga entre eles. Cada
um deles trabalhou quatro dias em cada maquina (sorteadas aleatériamente) e ao final de cada dia
obteve-se a quantidade de itens produzidos por operador.

Format

Um data. frame com 60 observagdes e 3 varidveis, em que

maquina Fator categdrico com 5 niveis que representa os tipos de maquinas.
bloco Fator categéricos com 3 niveis que representa os operadores.

gtd Quantidade de itens produzidos por dia.

Source

Vieira, S. (1999). Estatistica experimental (2th ed.). Sdo Paulo, SP: Atlas. (Tabela 8.5, pag. 98).
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Examples

library(lattice)

data(VieiraTbh8.5)
str(VieiraTb8.5)

xtabs(~bloco + maquina, data = VieiraTb8.5)

xyplot(qtd ~ maquina, group = bloco, data = VieiraTbh8.5,
type = c("p", "a"),

ylab = "Quantidade de itens produzidos por dia”,
xlab = "Tipo de maquina”)
ZimmermannTb1@.15 Adubacao Apos Pastagem em Cultivares de Arroz
Description

Dados de um experimento conduzido em faixas, no delineamento de blocos ao acaso, para testar
o efeito da aplicacdo de adubos em arroz apds pastagem no qual foram utilizadas trés cultivares.
Nesta tabela constam os dados de de produg¢do de arroz, em kg ha—!, de duas dessas cultivares.

Format
Um data. frame com 24 observagdes e 4 varidveis

bloco Fator de niveis categdricos que identifica o bloco ao qual a observagao pertence.

adub Fator de niveis métricos que identifica a quantidade de adubacdo aplicada. Os niveis estdo
codificados na escala natural e ndo na escala real.

geno Fator de niveis catedricos que identifica o genétipo de arroz.

prod Producio de arroz em kg ha=!.

Details

A formulacio da adubag@o empregada no ensaio de cultivar de arroz teve a seguinte composi¢ao

Adub N P5;O5 K5O Micros Zn

1 6 30 27 45 2
2 12 60 54 9 4
3 18 90 81 135 6

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (Tabela 10.15, pag. 210)
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Examples

library(lattice)
data(ZimmermannTb10.15)
str(ZimmermannTb10.15)

xyplot(prod ~ adub | geno, groups = bloco, data = ZimmermannTb10.15,
type = c("p", "a"),
xlab = "Nivel de adubacao”,

ylab = expression("Producdo de arroz"~(kg~ha*{-1})))

ZimmermannTb10@. 20 Nitrogenio, Irrigacao e Preparo do Solo para Feijoeiro

Description

Dados de um experimento conduzido em faixas, no delineamento de blocos ao acaso, com duas
repeticdes e parcelas divididas. Se testaram, nas faixas horizontais, as laminas de dgua aplicada em
irrigacdo por aspersdo, nas faixas verticais as formas de preparo de solo e nas subparcelas, doses de
nitrogénio. Os dados sdo de massa de 100 grios de feijao, sem unidade de medida.

Format
Um data. frame com 72 observagdes e 5 varidveis
lam Fator de niveis categdricos que identifica a lamina de 4gua aplicada ou intensidade de irrigacao.
nit Fator de niveis categdricos que identifica a dose de nitrogénio aplicada.
solo Fator de niveis categéricos que identifica a forma de preparacdo do solo.
bloco Fator de niveis categdricos que identifica o bloco.

massa Massa de 100 grios de feijdo, sem unidade de medida.

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (Tabela 10.20, pag 213)

Examples
library(lattice)

data(ZimmermannTb10.20)

str(ZimmermannTb10.20)
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ftable(xtabs(~solo + nit + lam, data = ZimmermannTb10.20))

xyplot(massa ~ lam | solo, groups = nit,
data = ZimmermannTb10.20,
type = c("p”, "a"), as.table = TRUE,

auto.key = list(title = "Niveis de nitrgénio”,

cex.title = 1.1, columns = 3),
strip = strip.custom(strip.names = TRUE, var.name = "Solo"),
xlab = "Lamina de irrigacdo”,

ylab = "Massa de 100 grdos de feijao")

ZimmermannTb10.6 Doses de Fungicida para Brusone na Cultura do Arroz

Description

Dados de um experimento com dois fatores, em delineamento de parcelas divididas em blocos ao
acaso. O experimento avaliou o efeito de 3 doses do fungicida Fongorene (0, 400 e 800 gramas por
100 kg) em cultivares de arroz. Mediu-se a percentagem de drea foliar lesionada por brusone em
cinco datas, e depois calculou-se a drea sob a curva do progresso da doenca (ASCPD). Os dados
estdo transformados em logaritmo.

Format
Um data. frame com 27 observagdes e 4 varidveis
cult Fator categdrico que indica a cultivar do arroz.
bloco Fator categérico que identifica o bloco ao qual a observagao pertence.
dose Fator métrico que representa a dose usada do fungicida, em gramas por hectare.

ascpd Logaritimo da drea sob a curva de progresso da doenca.

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (Tabela 10.6, pdg. 201)

Examples

library(lattice)
data(ZimmermannTbh10.6)
str(ZimmermannTb10.6)

xyplot(ascpd ~ dose, groups = cult, data = ZimmermannTb10.6,
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type — C(”p”, nan)’

xlab = expression("Doses de inseticida"~(g~100~kg*{-1})),
ylab = "Logaritmo da area sob a curva de progresso da doenca”)
ZimmermannTb10.9 Epoca de Plantio e Manejo de Inseticida em Cultivares de Arroz

Description

Dados de um em delineamento de blocos completos ao acaso, em parcelas subdivididas. O exper-
imento avaliou o efeito de 2 épocas de plantio e aplicag¢do (ou nio) do inseticida Fipronil em trés
cultivares de arroz. As épocas de plantio foram implantadas nas parcelas principais, o inseticida nas
subparcelas e os gen6tipos nas sub-parcelas. Os resultados sdo dados de peso de 100 espiguetas de
arroz, em gramas.

Format

Um data. frame com 48 observacdes e 5 varidveis, em que

epoca Fator de niveis categéricos que indica a época do plantio.

inset Fator de niveis numéricos que representa a aplicacao (1) ou ndo (0) de Fipronil.
genot Fator de niveis nominais que identifica o genétipo de arroz.

bloco Fator de niveis nominais que identifica o bloco ao qual a observagdo pertence.

peso Peso de 100 espiguetas de arroz, em gramas.

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijdo. (Tabela 10.9, pag. 205)

Examples

library(lattice)

data(ZimmermannTbh10.9)

str(ZimmermannTb10.9)

ftable(xtabs(~genot + epoca + inset, data = ZimmermannTb10.9))

xyplot(peso ~ genot | epoca, groups = inset,
data = ZimmermannTb10.9,
type = c("p", "a"),
xlab = "Genétipo de arroz”,

ylab = "Peso de 100 espiguetas (g)")
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ZimmermannTb11.1 Espacamento e Densidade de Plantio na Producao de Arroz

Description

Dados de um experimento fatorial 23, com confundimento total da interacio dupla. O ensaio foi
conduzido em dois blocos ao acaso de tamanho 4 dentro de quatro repeticdes, em que cada uma
continha um par de blocos (8 parcelas). Os fatores estudados foram: densidades de plantio de 50 e
90 sementes por metro, espacamentos entre linhas de 35cm e 50cm e fator presencga ou auséncia de
adubagio nitrogenada em cobertura. A varidvel resposta é a produtividade de grios, em kg ha=!.

Format

Um data. frame com 32 observagdes e 4 varidveis, em que

rept Fator categérico que identifica a repeticdo. Cada repeti¢do contém um par de blocos de
tamanho 4.

bloco Fator de niveis categdricos que identifica o bloco em cada repeticdo.

densi Fator codificado que representa a densidade de plantio (50 e 90).

espac Fator codificado que representa o espacamento entre as linhas de semeadura (35 e 50 cm).

adub Fator codificado que indica a presenga ou ndo de adubagdo nitrogenada (1 e 0).

prod Producdo de arroz, em kg ha=*.

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijdo. (Tabela 11.1, pdg. 221)

See Also

ZimmermannTb11.7. Os ensaios ZimmermannTb11.1 e ZimmermannTb11.7 possuem 0S mesmos
valores observados da resposta e fatores estudados, o que muda € a estrutura de confundimento
utilizada, com modifica¢do do tamanho dos blocos para que isso fosse ilustrado. O primeiro tem 2
blocos de tamanho 4 em cada repeti¢do e o segundo tem 4 blocos de tamanho 2. Essa modificagdo
dos dados ¢ artificial e foi feita para fins diddticos. Nao se deve alterar o delineamento de dados
reais para conduzir as andlises.

Examples

library(lattice)
data(ZimmermannTb11.1)
str(ZimmermannTb11.1)

xyplot(prod ~ factor(densi) | factor(adub), groups = espac,
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data = ZimmermannTb11.1,

type = c("p”, "a"),

xlab = "Densidade de semeadura”,

ylab = expression ("Producdo de Arroz"~(kg~ha*{-1})),

auto.key = list(title = "Espagamento”, cex.title = 1.1,
columns = 2),

strip = strip.custom(strip.names = TRUE,

var.name = "Adubagdo”))

ZimmermannTbh11.10 Espacamento Entre Linhas e Densidade no Plantio de Feijao

Description

Dados de um experimento fatorial 32, com a cultura do feijoeiro testando espagamento entre linhas
de plantio (0.45, 0.6 e 0.75 m) e densidade de plantio (7, 10 e 13 sementes por metro). Os dados se
referem a cultivar Jalo Precoce. Adotou-se o delineamento de blocos ao acaso com confundimento
parcial de 2 graus de liberdade da interacdo densidade com espacamento. Os resultados sdo de
altura de plantas, em centimetros.

Format

Um data. frame com 36 observagdes e 6 varidveis

rept Fator categdrico que identifica a repeti¢do. Cada repeti¢do tinha 3 blocos de tamanho 3.
bloco Fator categérico que identifica o bloco em cada repeticao.
espac Fator de niveis codificados que identifica o espacamento utilizado (0.45, 0.6 e 0.75 m).

dens Fator de niveis codificados que identifica a densidade de plantio utilizada (7, 10 e 13 sementes
por metro).

altura Altura de plantas, em cm.

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijdo. (pg 231)

Examples

library(lattice)
data(ZimmermannTbh11.10)
str(ZimmermannTb11.10)

ftable(xtabs(~espac + dens + rept, data = ZimmermannTb11.10))
ftable(xtabs(~espac + dens + interaction(rept, bloco),
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data = ZimmermannTb11.10))

xyplot(altura ~ factor(espac) | rept, groups = dens,
data = ZimmermannTb11.10, as.table = TRUE,
type = c("p”, "a"),
xlab = "Niveis de espacamento”,
ylab = "Altura de plantas (cm)",
auto.key = list(title = "Densidade”, cex.title = 1.1,
columns = 3),
strip = strip.custom(strip.names = TRUE,
var.name = "Repeticdo”))

ZimmermannTb11.13 Absorcao e Translocacao de Zinco em Arroz de Terras Altas

Description

Dados de um experimento fatorial 3%, com confundimento parcial de 2 graus de liberdade da in-
teragdo dupla. O estudo € sobre a absor¢@o e translocacdo de zinco em arroz de terras altas sob a
influéncia de fésforo e calcdrio num delineamento de blocos ao acaso organizado em repeticdes.
Utilizou-se o grupo Z de Yates para fazer o confundimento. Os dados sdo de producdo de graos, em
kg ha=1.

Format

Um data. frame com 81 observagdes e 6 varidveis, em que

rept Fator categdrico que identifica as repeti¢des. Cada repeticdo tem 3 blocos de tamanho 9.
bloco Fator de niveis categdricos que identifica os blocos em cada repreti¢do.

zinco Fator de niveis codificados que indica o nivel de zinco aplicado: 0, 5 e 10 kg ha™*.
fosf Fator de niveis codificados que indica o nivel de fésforo aplicado: 0, 50 e 100 kg ha=!.

calc Fator de niveis codificados que indica o nivel de calcério aplicado: 0, 1.5 e 3 kg ton ha=!.

prod Produtividade de grios, em kg ha=!.

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antonio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (Tabela 11.13, pag. 234)

Examples
library(lattice)

data(ZimmermannTbh11.13)

str(ZimmermannTb11.13)
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ftable(xtabs(~fosf + calc + zinco,
data = ZimmermannTb11.13))

ftable(xtabs(~fosf + calc + zinco +
interaction(bloco, rept),
data = ZimmermannTb11.13))

xyplot(prod ~ factor(fosf) | factor(calc),
data = ZimmermannTb11.13, as.table = TRUE,
groups = zinco, type = c("p”, "a"),
xlab = "Fésforo”,
ylab = expression("Produgdo de graos"~(kg~ha*{-1})),
auto.key = list(title = "Zinco”, cex.title = 1.1,
columns = 3),
strip = strip.custom(strip.names = TRUE,

var.name = "Calcério"))
ZimmermannTb11.19 Produtividade de arroz irrigado em ensaio fatorial com confundi-
mento

Description

Dados de um experimento fatorial 2°, com confundimento da interacfio de quinta ordem. Estudou-
se o efeito dos cinco principais problemas da cultura: controle de invasoras, adubagdo, irrigacao,
controle de doengas e cultivar. A interagdo de quarta ordem (5 fatores) foi confundida com blocos.
Os dados da produtividade do arroz estdo em kg/ha.

Format

Um data. frame com 32 observagdes e 7 varidveis, em que

bloc Fator categdrico que identifica o bloco.

irri Fator codificado que representa a irrigagcdo: permanente e interminentente.
adub Fator codificado que representa a adubaciio: 30 e 60 kg de N ha=!.

cult Fator codificado que representa a cultivar de arroz: IAC 435 e IR 841-63-5-1-9-33.

doen Fator codificado que representa o controle das doengas: sem controle e controle com apli-
cacdo de Manzate.

inva Fator codificado que representa o controle das plantas invasoras: aplicacao de Stan F-34 e
Ronstar.

prod Produtividade de arroz irrigado (kg ha™1).

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (Tabela 11.19, pag. 237)
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Examples

library(lattice)
library(latticeExtra)

data(ZimmermannTb11.19)
str(ZimmermannTb11.19)

ftable(xtabs(~irri + cult + adub + doen + inva,
data = ZimmermannTb11.19))

useQuterStrips(
xyplot(prod ~ factor(irri) | factor(inva) + factor(doen),
data = ZimmermannTb11.19,

groups = interaction(cult, adub, sep = ":"),
type = C("p“, llall>,
xlab = "Irrigagao”,

ylab = expression("Produtividade”~(kg~ha*{-1})),
auto.key = list(title = "Cultivar:Adubagdo”,
cex.title = 1.1,
columns = 4)),
strip = strip.custom(strip.names = TRUE,

var.name = "Invasora"),
strip.left = strip.custom(strip.names = TRUE,
var.name = "Doenga"))
ZimmermannTb11.7 Espacamento, Densidade e Nitrogenio na Producao de Arroz

Description

Dados de um experimento fatorial 22, com confundimento de duas das interacdes simples. Referem-
se a produtividade de grios, em kg ha—!. O ensaio foi conduzido em 4 blocos ao acaso de tamanho
2 dentro de quatro repeti¢des, em que cada uma continha 4 blocos (8 parcelas). Os fatores foram:
densidades de plantio de 50 e 90 sementes por metro, espacamentos entre linhas de 35cm e 50cm e
fator presenca ou auséncia de adubagdo nitrogenada em cobertura.

Format
Um data. frame com 32 observagdes e 7 varidveis

rept Fator categdrico que identifica a repeticdo. Cada repeti¢do contém quatro blocos de tamanho
2.

bloco Fator de niveis categdricos que identifica o bloco em cada repeticao.

dens Fator codificado que representa a densidade de plantio (50 e 90).

espac Fator codificado que representa o espagamento entre as linhas de semeadura (35 e 50 cm).
adub Fator codificado que indica a presenga ou ndo de adubagao nitrogenada (1 e 0).

prod Producdo de arroz, em kg ha=*.
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Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (Tabela 11.7, pag 226)

See Also

ZimmermannTb11.1. Os ensaios ZimmermannTb11.1 e ZimmermannTb11.7 possuem os mesmos
valores observados da resposta e fatores estudados, o que muda € a estrutura de confundimento
utilizada, com modificacdo do tamanho dos blocos para que isso fosse ilustrado. O primeiro tem 2
blocos de tamanho 4 em cada repeticdo e o segundo tem 4 blocos de tamanho 2. Essa modificagao
dos dados ¢ artificial e foi feita para fins didaticos. Nao se deve alterar o delineamento de dados
reais para conduzir as andlises.

Examples

library(lattice)

data(ZimmermannTbh11.7)

str(ZimmermannTb11.7)

ftable(xtabs(~adub + espac + dens + bloco, data = ZimmermannTb11.7))

xyplot(prod ~ factor(dens) | factor(adub), groups = espac,
data = ZimmermannTb11.7,
type = c("p", "a"),
xlab = "Densidade de semeadura”,
ylab = expression ("Produgdo de Arroz"~(kg~ha*{-1})),
auto.key = list(title = "Espacamento”, cex.title = 1.1,
columns = 2),
strip = strip.custom(strip.names = TRUE,
var.name = "Adubacdo"))

ZimmermannTb12.1 Produtividade de Graos de Arroz Irrigado

Description

Dados do Ensaio 1 de um experimento em DIC, que estudou a produtividade de grios de arroz em
lavoura conduzida com inundag@o continua durante todo o ciclo. O experimento teve seis repeticdes
e sete tratamentos.

Format

Um data. frame com 42 observagdes e 3 varidveis

geno Fator de niveis nominais. Tratamento aplicado em arroz irrigado.
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rept Numero inteiro que identifica as repeti¢cdes de cada tratamento.

prod Producdo de graos de arroz irrigado. A unidade de medida ndo € conhecida.

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (pg 249)

Examples

library(lattice)
data(ZimmermannTb12.1)
str(ZimmermannTb12.1)
xyplot(prod ~ geno, data = ZimmermannTb12.1,
type = C(“p“, llall)’
xlab = "Tratamentos”,

ylab = "Producdo de grdos de arroz irrigado”)

aggregate(prod ~ geno, data = ZimmermannTbh12.1,
FUN = function(x) { c(mean = mean(x), var = var(x)) })

ZimmermannTbh12.13 Proporcao de Insetos Infectados

Description

Dados do ensaio 1 de um experimento em DBC que estudou a patogenicidade de fungos ao percevejo
do grao de arroz. A testemunha sem infeccdo (1) era o tratamento comum entre os dois experimen-
tos. Os dados se referem a propor¢ao de percevejos infectados, medida transformada pelo arco seno
da raiz quadrada da proporcao.

Format

Um data. frame com 35 observagdes e 3 varidveis

trat Fator de niveis nominais. Tratamento aplicado em arroz.
bloco Niimero inteiro que identifica o bloco da observagao.

asinprop Arco seno da raiz quadrada (arcsin(\/ﬁ)) da propor¢do (em radianos) de insetos infec-
tados.
Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (Tab 12.13, pag 255)
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Examples

library(lattice)

data(ZimmermannTb12.13)

str(ZimmermannTbh12.13)

xyplot(asinprop ~ trat , groups = bloco, data = ZimmermannTb12.13,
type = c("p", "a"), jitter.x = TRUE,
xlab = "Tratamentos”,

ylab = "Arco seno da raiz da proporcdo de insetos infectados"”)

aggregate(asinprop ~ trat, data = ZimmermannTb12.13,
FUN = function(x) { c(mean = mean(x), var = var(x)) })

ZimmermannTb12.14 Proporcao de insetos infectados

Description

Dados do ensaio 2 de um experimento em DBC que estudou a patogenicidade de fungos as percevejo
do grao de arroz. A testemunha sem infeccdo (1) era o tratamento comum entre os dois experimen-
tos. Os dados se referem a propor¢do de percevejos infectados, transformada pelo arco seno da raiz
quadrada da proporgao.

Format
Um data. frame com 35 observagdes e 3 varidveis
trat Fator de niveis nominais. Tratamento aplicado em arroz.
bloco Niumero inteiro que identifica o bloco da observacao.

asinprop Arco seno da raiz quadrada (arcsin(\/ﬁ)) da proporg¢do (em radianos) de insetos infec-
tados.

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (pg 255)

Examples

library(lattice)

data(ZimmermannTb12.14)
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str(ZimmermannTb12.14)

xyplot(asinprop ~ trat , groups = bloco, data = ZimmermannTb12.14,
type = c("p”, "a"), jitter.x = TRUE,
xlab = "Tratamentos”,
ylab = "Arco seno da raiz da proporcdo de insetos infectados"”)

aggregate(asinprop ~ trat, data = ZimmermannTb12.14,
FUN = function(x) { c(mean = mean(x), var = var(x)) })

ZimmermannTbh12.19 Produtividade de feijao em ensaio de competicao de cultivares

Description
Dados do ensaio 1 de um experimento em DBC de competicao de cultivares de feijao do grupo
preto. Este ensaio foi realizado no municipio de Senador Canedo (GO). Houveram trés cultivares
testemunhas e mais seis em cada ensaio. Cada experimento foi conduzido no periodo de inverno,
sob irrigacdo por aspersdo. Os dados sdo relativos a produtividade de graos, em kg/ha.

Format
Um data. frame com 36 observagdes e 3 varidveis
cult Fator de niveis nominais. Identifica a cultivar de feijao.
bloco Niimero inteiro que identifica o bloco da observacio.

prod Produtividade de grios em kg ha=!.

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antonio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (Tabela 12.19, pag 258)

Examples

library(lattice)
data(ZimmermannTb12.19)
str(ZimmermannTb12.19)

xyplot(prod ~ cult, data = ZimmermannTb12.19,
groups = bloco, type = "b",
xlab = "Tratamentos”,
ylab = "Produtividade de graos”,
scales = list(x = list(rot = 90)))
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aggregate(prod ~ cult, data = ZimmermannTb12.19,
FUN = function(x) { c(mean = mean(x), var = var(x)) })

ZimmermannTb12.2 Estudo sobre produtividade de graos de arroz irrigado

Description

Dados do Ensaio 2 de um experimento em DIC, que estudou a produtividade de grios de arroz em
lavoura conduzida com inundag@o continua até a fase de diferenciacio do primérdio floral e drenada
apos esta fase. O experimento teve seis repeti¢des e sete tratamentos.

Format

Um data. frame com 42 observagdes e 3 varidveis

geno Fator de niveis nominais. Genétipo do arroz irrigado.
rept Numero inteiro que identifica as repeti¢des de cada tratamento.

prod Producdo de graos de arroz irrigado. A unidade de medida ndo é conhecida.

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (Tabela 12.2, pag 249)

Examples

library(lattice)

data(ZimmermannTb12.2)

str(ZimmermannTb12.2)

xyplot(prod ~ geno, data = ZimmermannTb12.2,
type = c("p", "a"y,
xlab = "Tratamentos”,

ylab = "Producdo de grdos de arroz irrigado"”)

aggregate(prod ~ geno, data = ZimmermannTb12.2,
FUN = function(x) { c(mean = mean(x), var = var(x)) })
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ZimmermannTb12.20 Produtividade de Graos de Cultivares de Feijao

Description

Dados do ensaio 2 de um experimento em DBC de competicdo de cultivares de feijao do grupo
preto. Este ensaio foi realizado no municipio de Santo Antonio de Goids (GO). Houveram trés
cultivares testemunhas e mais seis em cada ensaio. Cada experimento foi conduzido no periodo de
inverno, sob irrigacdo por aspersdo. Os dados sdo relativos a produtividade de graos, em kg/ha.

Format
Um data. frame com 36 observagdes e 3 varidveis

cult Fator de niveis nominais. dentifica a cultivar de feijao.

bloco Niumero inteiro que identifica o bloco da observacao.

prod Produtividade de grios em kg ha=1.

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (pg 258)

Examples

library(lattice)
data(ZimmermannTb12.20)

xyplot(prod ~ cult , groups = bloco, data = ZimmermannTb12.20,
type = c("p", "a"y,
xlab = "Tratamentos”,
ylab = "Produtividade de graos")

aggregate(prod ~ cult, data = ZimmermannTb12.20,
FUN = function(x) { c(mean = mean(x), var = var(x)) })

ZimmermannTb12.26 Produtividade de Arroz para Resistencia a Insetos

Description

Ensaio 1 de um experimento em DQL, que avaliou a resisténcia a insetos em seis cultivares de arroz,
sendo uma delas comum ao ensaio 2. Os dados s@o de produtividade de espiguetas, em gramas.
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Format
Um data. frame com 36 observagdes e 4 varidveis
linha Fator de niveis numéricos. Indica em que linha do quadrado a unidade experimental est4.

coluna Fator de niveis numéricos. Indica em que coluna do quadrado a unidade experimental est4.

cult Indica a cultivar.

prod Producido de espiguetas, em gramas.

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antonio de
Goias, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (pg 261)

Examples

library(lattice)
library(reshape)

data(ZimmermannTb12.26)
str(ZimmermannTb12.26)

cast(ZimmermannTb12.26, linha ~ coluna, value = "cult")
cast(ZimmermannTb12.26, linha ~ coluna, value = "prod")

levelplot(prod ~ linha + coluna,

data = ZimmermannTb12.26, aspect = "iso",
panel = function(x, y, z, subscripts, ...) {
panel.levelplot(x, y, z, subscripts = subscripts, ...)
panel.text(x, y, ZimmermannTb12.26$cult[subscripts],
cex = 0.8)

panel.text(x, y, z, pos = 1)
»

xyplot(prod ~ cult, data = ZimmermannTb12.26, type = c("p", "a"),
xlab = "Cultivares”,
ylab = expression("Produtividade de espiguetas”~(g)))

ZimmermannTb12.27 Produtividade de Arroz para Resistencia a Insetos

Description

Ensaio 2 de um experimento em delineamento quadrado latino, que avaliou a resisténcia a insetos
em seis cultivares de arroz, sendo uma delas comum ao ensaio 1. Os dados sdo de produtividade de
espiguetas, em gramas.
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Format

Um data. frame com 36 observacdes e 4 varidveis

linha Fator de niveis nominais. Indica em que linha do quadrado latino a unidade experimental
estd.

coluna Fator de niveis nominais. Indica em que coluna do quadrado latino a unidade experimental
esta.

cult Fator de niveis nominais que representam as cultivares de arroz.
prod Producido de espiguetas, em gramas.
Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (Tabela 12.27, pag 262)

Examples

library(lattice)
library(reshape)

data(ZimmermannTb12.27)
str(ZimmermannTb12.27)

cast(ZimmermannTb12.27, linha ~ coluna, value = "cult")
cast(ZimmermannTb12.27, linha ~ coluna, value = "prod")

levelplot(prod ~ linha + coluna,

data = ZimmermannTb12.27, aspect = "iso",
panel = function(x, y, z, subscripts, ...) {
panel.levelplot(x, y, z, subscripts = subscripts, ...)
panel.text(x, y, ZimmermannTb12.27$cult[subscripts],
cex = 0.8)

panel.text(x, y, z, pos = 1)
»

xyplot(prod ~ cult, data = ZimmermannTb12.27, type = c("p”, "a"),
xlab = "Cultivares”,
ylab = expression(”"Produtividade de espiguetas”~(g)))

ZimmermannTb12.32 Competicao de Cultivares de Feijao

Description

Dados de um estudo em delineamento de blocos completos com quatro repeti¢cdes. O experimento
foi um ensaio de competi¢do de cultivares e linhagens de feijao, em cultivos irrigado e de sequeiro.
Sdo apresentadas na tabela a média nos ensaios irrigados, nos de sequeiro e geral.
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Format

Um data. frame com 13 observagdes e 4 varidveis

geno Fator de niveis nominais. Identifica o gendtipo repeticdo da observacao.
irrigados Médias nos ensaios irrigados.
sequeiro Médias nos ensaios de sequeiro.

geral Média geral.

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (Tabela 12.32, pag 264)

Examples

library(lattice)
data(ZimmermannTb12.32)
str(ZimmermannTb12.32)

xyplot(geral ~ geno, data = ZimmermannTb12.32,
type = "o", jitter.x = TRUE,
xlab = "Genétipo”,
ylab = "Média Geral”,
main = "Competicdo de Cultivares de Feijdo”,

scales = list(x = list(rot = 90)))

ZimmermannTb12.33 Competicao de Cultivares de Feijao

Description

Dados de um estudo em delineamento de blocos completos com quatro repeti¢des. O experimento
foi um ensaio de competicdo de cultivares e linhagens de feijao, em cultivos irrigado e de sequeiro.
Sao apresentadas na tabela o total nos ensaios irrigados, nos de sequeiro e geral.

Format

Um data. frame com 13 observagdes e 4 varidveis

geno Fator de niveis nominais. Identifica o gendtipo repeticdo da observacgao.
irrigados Totais nos ensaios irrigados.
sequeiro Totais nos ensaios de sequeiro.

geral Total geral.
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Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (Tabela 12.33, pag 265)

Examples

library(lattice)
data(ZimmermannTb12.33)
str(ZimmermannTbh12.33)

xyplot(geral ~ geno, data = ZimmermannTb12.33,

n_n

type = "o", jitter.x = TRUE,

xlab = "Genotipo”,
ylab = "Total Geral”,
main = "Competicdo de Cultivares de Feijdo”,

scales = list(x = list(rot = 90)))

ZimmermannTb12.7 Area Sob a Curva do Progresso de Brusone

Description

Dados do ensaio 1 de um experimento que avaliou as cultivares para a area foliar atacada por
brusone (Pyricularia Orizae L.) em diferentes datas e se calculou drea sob a curva do progresso da
doenca. Este primeiro experimento foi semeado na densidade de oitenta sementes por metro. Os
dados foram transformados por logaritmo natural, procurando-se uma maior homogeneizagdo das
variancias.

Format

Um data. frame com 18 observagdes e 3 varidveis

cult Fator de niveis nominais. Indica a cultivar.
bloco Niimero inteiro que identifica o bloco da observagao.

aacpd Logaritmo natural da drea sob a curva de progresso da doenca. A unidade de medida nédo é
conhecida.

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (Tabela 12.7, pag 251)
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Examples

library(lattice)

data(ZimmermannTb12.7)

str(ZimmermannTb12.7)

xyplot(aacpd ~ cult , groups = bloco, data = ZimmermannTbh12.7,
type = C(Hp”’ Ilall),
xlab = "Tratamentos”,

ylab = "Logaritmo da area sob a curva de progresso da doenca”)

aggregate(aacpd ~ cult, data = ZimmermannTb12.7,
FUN = function(x) { c(mean = mean(x), var = var(x)) })

ZimmermannTb12.8 Area Sob a Curva do Progresso de uma doenca

Description

Dados do ensaio 1 de um experimento que avaliou as cultivares para a drea foliar atacada por
brusone (Pyricularia Orizae L.) em diferentes datas e se calculou drea sob a curva do progresso da
doencga. Este primeiro experimento foi semeado na densidade de duzentas sementes por metro. Os
dados foram transformados por logaritmo natural, procurando-se uma maior homogeneizagdo das
variancias.

Format
Um data. frame com 18 observagdes e 3 varidveis
cult Fator de niveis nominais. Indica a cultivar.
bloco Niumero inteiro que identifica o bloco da observacao.

aacpd Logaritmo natural da drea sob a curva de progresso da doenca. A unidade de medida nédo é
conhecida.

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (pg 252)

Examples

library(lattice)

data(ZimmermannTbh12.8)
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str(ZimmermannTb12.8)

xyplot(aacpd ~ cult, groups = bloco, data = ZimmermannTb12.8,

"nan

type = c("p”, "a"),
xlab = "Tratamentos”,
ylab = "Area sob a curva do progresso da doenga”)

aggregate(aacpd ~ cult, data = ZimmermannTb12.8,
FUN = function(x) { c(mean = mean(x), var = var(x)) })

ZimmermannTb13.1 Indice de Area de Folhar e Idade das Plantas

Description

Em um plantio de feijao com a cultivar Jalo Precoce foram coletadas plantas em dias sequenciais
(Idades), e o indice de area foliar (IAF) foi medido.

Format

Um data. frame com 8 observacdes e 5 varidveis

idade Varidvel métrica que a idade das plantas.
IAF Indice de drea foliar.

x2 IAF elevada ao quadrado.

y2 Idade elevada ao quadrado.

xy Produto entre idade e IAF.

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (Tabela 13.1, pag 272)

Examples

library(lattice)

data(ZimmermannTb13.1)
str(ZimmermannTbh13.1)

splom(ZimmermannTbh13.1, type = c("p", "smooth"))
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ZimmermannTb14.3 Estande de Plantas e Produtividade de Cultivares de Feijao

Description

Dados de um ensaio de competicao de cultivares de feijdo onde foram registrados a produtivididade,
bem como o estande por drea ttil, para sete cultivares de arroz. O experimento foi feito em delin-
eamento de blocos completos ao acaso e a informacgdo de estande foi medida para explicar parte da
variacdo em produtividade das parcelas, ja maior estande favorece maior produtividade.

Format

Um data. frame com 28 observagdes e 4 varidveis

bloc Fator categérico que identifica os blocos.
cult Fator categérico que identifica as cultivares de feijao.
stand Estande de plantas na 4rea ttil da parcela.

prod Produtividade, em kg ha=!

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (Tabela 14.3, pag 293)

See Also

ZimmermannTb4. 4 contém dados referentes a0 mesmo ensaio, porém com mais cultivares e sem a
informagdo de estande.

Examples

library(lattice)

data(ZimmermannTb14.3)
str(ZimmermannTb14.3)

cex <- with(ZimmermannTb14.3, {
x <- stand - min(stand)
X <= 0.5 + 1 * x/max(x)
L <- cbind(cex = fivenum(x), labels = fivenum(stand))
return(list(cex = x, legend = L))
»

key <- list(
title = "Stand”, cex.title = 1.1, columns = 5,
points = list(pch = 1, cex = cex$legend[, "cex"1),
text = list(c(sprintf("%0.0f", cex$legend[, "labels”]))))
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xyplot(prod ~ cult, data = ZimmermannTb14.3,

type = c("p”, "a"), cex = cex$cex,
xlab = "Cultivares”, ylab = "Produgdo”, key = key)

xyplot(prod ~ cult, groups = bloc, data = ZimmermannTb14.3,
type = "a", xlab = "Cultivares"”, ylab = "Produgdo”,
key = key,
panel = function(x, y, subscripts, groups, ...) {
panel.xyplot(x = x, y =y,
subscripts = subscripts,

groups = groups, ...)
col <- trellis.par.get()$superpose.symbol$coll
groups[subscripts]]
panel.points(x = x, y =y, cex = cex$cex[subscripts],
col = col)

panel.text(x = x, y =1y, pos = 2, cex = 0.8,
labels = sprintf(”"%d", ZimmermannTbl14.3$stand))
»

ZimmermannTb14.9 Controle de Insetos na Produtividade de Graos de Arroz

Description
Dados de um ensaio de controle de insetos/pragas na cultura do arroz. O experimento foi feito
em delineamento quadrado latino 6 x 6 mas hd uma um dado perdido (linha 6, coluna 2). Esta
observagdo recebeu o valor NA.

Format
Um data. frame com 36 observacdes e 4 varidveis
linha Fator que indica a linha do quadrado latino.
coluna Fator que indica a coluna do quadrado latino.

inset Fator que indica o tratamento para controle de insetos.

prod Producdo de graos por 4rea ttil da parcela.

Source
Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijdo. (Tabela 14.9, pag. 297)

See Also

Dados do mesmo experimento, referente a variavel de contagem nimero de perfilhos de arroz, estdo
disponiveis em ZimmermannTb5.15.
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Examples

library(lattice)

data(ZimmermannTb14.9)
str(ZimmermannTb14.9)

# Indicadora de observacdo perdida/ausente.
is.na(ZimmermannTb14.9%prod)

levelplot(prod ~ linha + coluna,
data = ZimmermannTb14.9, aspect = "iso”,
panel = function(x, y, z, subscripts, ...) {
panel.levelplot(x, y, z, subscripts = subscripts)
panel.text(x, vy,
labels = ZimmermannTb14.9%$inset[subscripts],
pos = 3)
panel.text(x, y, sprintf("%0.1f", z), pos =1,
col = is.na(z[subscripts]) + 1)

n

bl

xyplot(prod ~ inset,
data = na.omit(ZimmermannTb14.9),
type = c("p", "a"),
xlab = "Inseticidas”,
ylab = "Producao”)

ZimmermannTb15.1 Producao de Perfilhos por Planta em Funcao de 4 Fatores
Description
Dados de um ensaio fatorial fracionado 24~1, em blocos ao acaso. O experimento mediu o nimero

médio de perfilhos por planta. Os quatro fatores estudados foram: cultivar, calcdrio, gesso e fésforo.
Para os fatores abidticos, o nivel baixo correspondeu a ndo aplica¢do do insumo e para as cultivares,
aIAC 47. O nivel 1 correspondeu a: cultivar IAC 165, 5000 kg ha—! de calcdrio, 1500 kg ha~! de
gesso e kg ha=! de fésforo.

Format
Um data. frame com 24 observagdes e 3 varidveis

bloc Fator categérico que representa os blocos.

cult Fator de niveis codificados que representa as cultivares: IAC 47 e IAC 165.
calc Fator codificado que representa as doses de calcério: 0 e 5000 kg ha=".

gess Fator codificado que representa as doses de gesso: 0 e 1500 kg ha=*.

p205 Fator codificado que representa as doses de fésforo: 0 e 50 kg de P,O5 ha™!.

perf Nuimero médio de perfilhos por planta.
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Details

Apesar de ter sido um experimento feito em blocos, ndo foi utilizado confundimento bom blocos,
pois todos os blocos tiveram a mesma fracao do fatorial (a fracdo complementar nao foi utilizada).

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (pg 306)

Examples

library(lattice)

data(ZimmermannTb15.1)
str(ZimmermannTbh15.1)

ftable(xtabs(~cult + calc + gess + p205, data = ZimmermannTb15.1))

xyplot(perf ~ factor(calc) | factor(cult),

groups = interaction(gess, p205, sep = ":"),

data = ZimmermannTb15.1,

xlab = "Nivel de calcario”,

ylab = "Nimero médio de perfilhos por planta”,

auto.key = list(title = "Gesso:Fdsforo”, cex.title = 1.1,

columns = 4),
strip = strip.custom(strip.names = TRUE,
var.name = "Cultivar”,
factor.levels = c("IAC 47", "IAC 165")))

ZimmermannTb15.10 Adubacao NPK na Producao de Arroz

Description
Dados de produgiio de grios em terras altas, em kg ha=!. Este é um ensaio contendo apenas uma
repeti¢do de um fatorial fracionado correspondente a 1/5 de um 53.
Format
Um data. frame com 25 observagdes e 3 varidveis, em que
N Fator codificado que representa a dose de nitrogénio.
P Fator codificado que representa a dose de fésforo.

K Fator codificado que representa a dose de potdssio.

prod Producdo de grios, kg ha=!.
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Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (Tabela 15.10, pag. 314)

Examples

library(lattice)

data(ZimmermannTb15.10)
str(ZimmermannTb15.10)

# Arranjo de fatores como a estrutura de quadrado latino.
reshape::cast(data = ZimmermannTb15.10,
formula = N ~ P, value = "K")

xyplot(prod ~ N + P + K, data = ZimmermannTb15.10,
outer = TRUE, as.table = TRUE, type = c("p”, "a"),
xlab = "Niveis de NPK",
ylab = "Producdo de graos”)

ZimmermannTb15.4 Fatorial Fracionado para Estudo da Adubacao em Arroz

Description

Dados de um ensaio com fra¢do 1/3 de um fatorial 33, conduzido em blocos ao acaso. O estudo
€ sobre a absorc¢do e translocacdo de zinco em arroz de terras altas sob a influéncia de fésforo e
calcério. Os niveis dos fatores eram de 0, 5 e 10 kg ha=! para o zinco, 0, 50 e 100 kg ha—! para o
fésforo e 0, 1.5 e 3 ton ha=! para o calcdrio. Os dados sdo de produgdo de grdos, em kg ha™?.

Format
Um data. frame com 27 observagdes e 3 varidveis
bloco Fator de niveis categdricos que identifica os blocos.
zinco Fator de niveis codificados que indica o nivel de zinco aplicado: 0, 5 e 10 kg ha=!.
fosf Fator de niveis codificados que indica o nivel de fésforo aplicado: 0, 50 e 100 kg ha~*.

calc Fator de niveis codificados que indica o nivel de calcdrio aplicado: 0, 1.5 e 3 kg ton ha™*.

prod Produtividade de grios, em kg ha=!.

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (Tabela 15.4, pag. 309)
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See Also

Estes dados sdo na realiadade uma adaptacdo dos dados em ZimmermannTb11.13 pois referem-se
ao conjunto dos 3 blocos (do total de 9) continham a combinagdo 000 de zinco, fésforo e célcio.

Examples

library(lattice)

data(ZimmermannTb15.4)
str(ZimmermannTb15.4)

xyplot(prod ~ zinco | factor(fosf), groups = calc,
data = ZimmermannTb15.4, as.table = TRUE,
xlab = "Niveis codificados de zinco",
ylab = expression("Produgdo de graos"~(kg~ha*{-1})),
auto.key = list(title = "Calcario”, cex.title = 1.1,
columns = 3),
strip = strip.custom(strip.names = TRUE,
var.name = "Fosforo”))

ZimmermannTbh16.1 Analise de Composicao do Solo Aluviais

Description

Dados de andlise de solos aluviais, que apresentaram pH abaixo de sete, referentes a associagao
existente entre teor de matéria organica no solo (porcentagem) com disponibilidade de fésforo (mg
kg~1!). A amostra tem apenas sete observagdes.

Format

Um data. frame com 7 observacdes e 7 varidveis, em que

origem Fator de niveis nominais que identifica o local de origem da amostra de solo.
mo Matéria orgdnica no solo (%).

fosf Disponibilidade de fésforo no solo (mg kg™!).

pmo Posto da variavel mo.

pfosf Posto da variavel fosf.

Nc Indica o nimero de pares de postos concordantes.

Nd Indica o nimero de pares de postos discordantes.

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (Tabela 16.1, pag. 327)
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Examples

data(ZimmermannTb16.1)
str(ZimmermannTb16.1)

mean(ZimmermannTb16.1$mo)
mean(ZimmermannTb16.1$fosf)

with(ZimmermannTb16.1, {
cbind(pmo = rank(mo), pfosf = rank(fosf))

b

ZimmermannTb16.10 Numero de Colmos Atacados por Elasmopalpus

Description

Experimento realizado em delineamento quadrado latino 6 times 6. Os dados sdo referentes ao
nimero de colmos atacados por Elasmopalpus lignosellus L. em plantas de arroz. Sdo apresentados
na tabela também os respectivos postos de cada dado.

Format
Um data. frame com 36 observagdes e 5 varidveis
linha Fator categdrico que representa as linhas do quadrado latino.
coluna Fator categdrico que representa as colunas do quadrado latino.
trat Fator que representa o tratamento aplicado.

colmos Numero de colmos atacados por E. lignosellus.

posto Posto correspondente ao nimero de colmos atacados de cada unidade experimental (6 X 6 =
36).

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (Tabela 16.10, pag. 357)

Examples

library(lattice)

data(ZimmermannTb16.10)
str(ZimmermannTb16.10)

ZimmermannTb16.10%$posto <- rank(ZimmermannTb16.10$colmos)
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levelplot(colmos ~ linha + coluna,
data = ZimmermannTb16.1@, aspect = "iso",
panel = function(x, y, z, subscripts, ...) {
panel.levelplot(x, y, z, subscripts = subscripts)
trat <- ZimmermannTb16.10@$trat[subscripts]
posto <- ZimmermannTb16.10$posto[subscripts]
panel.text(x, y, labels = trat, pos = 3)
panel.text(x, v,
labels = sprintf("%0.1f (%0.1f)",
z, posto),
pos = 1)
D

xyplot(colmos ~ trat, data = ZimmermannTb16.10,
type = C(“p“, 1Iall),

ylab = "Nimero de colmos atacados”,
xlab = "Tratamento")
ZimmermannTb16.3 Teores de Materia Organica de Solos de Varzea
Description

Teores de matéria organica de solos aluviais e gely himicos.

Format
Um data. frame com 14 observagdes e 2 varidveis, em que
solo Tipo de solo, sendo A - aluviais e B - gley himicos.

mo Teor de matéria orgénica do solo (%).

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (Tabela 16.3, pag. 337)

Examples

# Postos.
rank(ZimmermannTb16.3$mo)

aggregate(mo ~ solo, data = ZimmermannTb16.3, FUN = mean)
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ZimmermannTb16. 4 Hastes Mortas de Arroz por Elasmopalpus lignosellus L.

Description
Dados de um experimento em delineamento inteiramente casualizado que estudou cultivares de
arroz, em casa de vegetacdo. Os dados sao referentes ao nimero de hastes mortas por Elasmopalpus
lignosellus por parcela. Cada cultivar foi repetida trés vezes.

Format
Um data. frame com 9 observacdes e 3 varidveis
cult Fator categdrico que identifica as cultivares de arroz.

nmort Numero de hastes mortas por Elasmopalpus lignosellus por parcela.

posto Posto da variavel nmort.

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijdo. (Tabela 16.4, pdg. 341)

Examples

library(lattice)

data(ZimmermannTb16.4)
str(ZimmermannTbh16.4)

xyplot(nmort ~ cult, data = ZimmermannTb16.4,
xlab = "Cultivar”,

ylab = "Numero de hastes mortas")

rank(ZimmermannTb16.4$nmort)

ZimmermannTb16.5 Numero de Dias para Floracao de Cultivares de Arroz

Description

Experimento realizado em delineamento em blocos completos ao acaso, utilizando oito cultivares
de arroz irrigado. Os dados sdo referentes ao nimero de dias até a floracdo das plantas de arroz, uma
varidvel do tipo tempo até o evento/desfecho. Sdo apresentados na tabela também os respectivos
postos de cada dado, a fim de facilitar a aplicacdo do teste de Friedman (teste ndo paramétrico).
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Format

Um data. frame com 24 observagdes e 4 varidveis, em que

bloco Fator categdrico que indica o bloco.
cult Fator categérico que indica a cultivar.
dias Numero total de dias até a floracdo das plantas.

posto Posto corresponden ao niimero de dias de cada cultivas dentro de cada bloco. O posto pode
ser calculado com a fungéo rank.

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (Tabela 16.5, pag 347)

Examples

library(lattice)

data(ZimmermannTbh16.5)
str(ZimmermannTbh16.5)

# Como calcular o posto no R.
p <- by(data = ZimmermannTb16.5,

INDICES = ZimmermannTb16.5%bloco,

FUN = function(dataset) {
dataset$posto <- rank(dataset$dias)
return(dataset)

D)

ZimmermannTb16.5 <- do.call(rbind, p)
rownames (ZimmermannTb16.5) <- NULL

xyplot(dias + posto ~ cult, outer = TRUE, groups = bloco,
data = ZimmermannTb16.5, jitter.x = TRUE,
scales = list(y = list(relation = "free"),
x = list(rot = 90)),
xlab = "Cultivares”, ylab = "",
strip = strip.custom(factor.levels = c("Dias para floracao”,

"Posto")))

xyplot(posto ~ dias, data = ZimmermannTb16.5,
xlab = "Dias para floracdo”, ylab = "Posto",
jitter.y = TRUE)
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ZimmermannTb16.8 Dias para Floracao de Cultivares de Arroz em um Reticulado
Quadrado

Description

Experimento realizado em delineamento reticulado quadrado 5 x 5, com trés repeti¢cdes. Os dados
sdo referentes ao nimero de dias até a floracdo das cultivares de arroz de terras altas. S@o apresenta-
dos na tabela também os respectivos postos de cada dado, segundo a metodologia definida no teste
de Durbin.

Format

Um data. frame com 75 observagdes e 5 varidveis, em que

rept Fator categdrico que representas as repeticdes de blocos. Cada repeti¢do contém 5 blocos de
tamanho 5 e uma repeticio de cada cultivar.

bloco Fator que identifica os blocos dentro de cada repeticdo.
cult Fator que representa as cultivares.
dias Numero total de dias até a florag@o.

posto Posto correpondente ao niimero de dias para floragdo das cultivares dentro dos blocos.

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijdo. (Tabela 16.8, pidg. 353)

See Also

Os dados de producio de arroz do mesmo ensaio estdo disponiveis em ZimmermannTb7.1.

Examples

library(lattice)

data(ZimmermannTb16.8)
str(ZimmermannTb16.8)

p <- by(data = ZimmermannTb16.8,
INDICES = with(ZimmermannTbh16.8,
interaction(bloco, rept)),
FUN = function(dataset) {
dataset$posto <- rank(dataset$dias)
return(dataset)
D
ZimmermannTbh16.8 <- do.call(rbind, p)
rownames (ZimmermannTb16.5) <- NULL



408 ZimmermannTb3.12

xyplot(dias + posto ~ cult, outer = TRUE, groups = rept,
data = ZimmermannTb16.8, jitter.x = TRUE,
scales = list(y = list(relation = "free"),
x = list(rot = 90)),
xlab = "Cultivares”, ylab = "",
strip = strip.custom(factor.levels = c("Dias para floracado”,

"Posto”)))

xyplot(posto ~ dias, data = ZimmermannTb16.8,
xlab = "Dias para floragdo”, ylab = "Posto",
jitter.y = TRUE)

ZimmermannTb3.12 Dados de materia seca em plantas

Description

Experimento em DIC que estudou a producio de matéria seca em plantas de arroz, em gramas. No
experimento foram utilizados cinco vasos para cada um de quatro tratamentos e trés plantas para
cada vaso (parcela).

Format

Um data. frame com 75 observagdes e 4 varidveis

solo Fator de niveis nominais representados por inteiros. Indica o tipo de solo aonde o arroz foi
plantado.

planta Fator de niveis numéricos que identifica as plantas dentro dos vasos.
vaso Fator de niveis numéricos que identifica os vasos de cada tratamento.

prod Producdo de matéria seca das plantas, em gramas.

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (Table 3.12, pag 62)

Examples

library(lattice)
data(ZimmermannTbh3.12)

str(ZimmermannTb3.12)
xtabs(~solo + vaso, data = ZimmermannTb3.12)
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aggregate(prod ~ solo, data = ZimmermannTb3.12,
FUN = function(x) { c(mean = mean(x), var = var(x)) })

xyplot(prod ~ solo, groups = vaso, data = ZimmermannTb3.12,
type = c("p”, "a"), jitter.x = TRUE,

xlab = "Tratamentos”,
ylab = "Producdo de matéria seca das plantas (g)")
ZimmermannTh3.2.1 Adubacao nitrogenada na Cultura do Arroz

Description

Dados de um experimento em DIC que visa estudar a aduba¢do nitrogenada no arroz irrigado, com
4 tratamentos e 8§ repeti¢des. A resposta observada foi a produgao de graos de arroz irrigado, em kg
ha=1.

Format

Um data. frame com 24 observagdes e 3 varidveis

adub Fator de niveis nominais. Indica a adubag@o aplicada ao arroz irrigado.
rept Numero inteiro que identifica as repeti¢cdes de cada tratamento.

prod Producdo de grios de arroz irrigado em kg ha=1.

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (pg 54)

Examples

library(lattice)

data(ZimmermannTb3.2.1)

str(ZimmermannTbh3.2.1)

unstack(x = ZimmermannTb3.2.1, form = prod ~ adub)

aggregate(prod ~ adub, data = ZimmermannTb3.2.1,
FUN = function(x) { c(mean = mean(x), var = var(x)) })

xyplot(prod ~ adub, data = ZimmermannTb3.2.1,
type = c("p", "a"), jitter.x = TRUE,
xlab = "Tratamentos”,
ylab = expression(Producao~de~graos~(kg~ha*{-13})))
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ZimmermannTb3.5 Fracionamento da Adubacao na Producao de Graos de Arroz Irrigado

Description

Dados de um estudo sobre adubacao nitrogenada na cultura do arroz irrigado. Foram testadas qua-
tros formas de aplicacdo do adubo fazendo o fracionamento das quantidades em diferentes épocas.
O experimento foi instalado em delineamento inteiramente casualizado com 8 repetigdes.

Format

Um data. frame com 32 observagdes e 3 varidveis

trat Fator de niveis categdricos que representa as formas de adubagdo: 1 = 80 kg/ha no plantio,
2 =40 kg/ha 40 dias no plantio apds a emergéncia (DAE), 3 = 13.2 kg/ha no plantio e 66.8
kg/ha aos 40 DAE, e 4 = 13.2 kg/ha no plantio e 33.4 kg/ha aos 40 e 60 DAE.

rept Inteiro que identifica as repreti¢des de uma forma de adubacio.

prod Producio de griios de arroz irrigado (ka ha=!).

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (Tabela 3.5, pag. 54)

Examples

library(lattice)

data(ZimmermannTb3.5)
str(ZimmermannTb3.5)

# Quantidade[épocal.
adub <- expression(80[0@],
40[0] + 40[40],
13.2[0] + 66.8[40],
13.2[0] + 33.4[40] + 33.4[60])
xyplot(prod ~ adub, data = ZimmermannTb3.5,
type = c("p”, "a"), jitter.x = TRUE,
xlab = "Formas de adubacgdo”,
ylab = expression("Producdo de arroz"~(kg~ha*{-1})),
scales = list(x = list(labels = adub)))

aggregate(prod ~ adub, data = ZimmermannTb3.5,
FUN = function(x) { c(mean = mean(x), sd = sd(x)) })
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ZimmermannTb4.11 Alturas Medias de Perfilhos

Description

Dados de um ensaio com dez gendtipos, quatro blocos e cinco amostras por parcela, tomadas ao
acaso, das alturas dos perfilhos, medidos em cm.

Format

Um data. frame com 200 observacdes e 4 varidveis

geno Fator de niveis nominais. Identifica o genétipo da planta.
bloco Niumero inteiro que identifica o bloco da observacao.
amostra Fator de niveis numéricos. Identifica a qual amostra pertence a observacao.

alt Altura de perfilhos (cm).

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (Tabela 4.11, pag 79)

Examples

library(lattice)
data(ZimmermannTbh4.11)
str(ZimmermannTb4.11)

xyplot(alt ~ geno, groups = bloco,
data = ZimmermannTb4.11,
type = c("p”, "a"), jitter.x = TRUE,
xlab = "Tratamentos”,
ylab = "Altura média de perfilhos (cm)”,
scales=list(x=1list(rot=90)))

aggregate(alt ~ geno, data = ZimmermannTb4.11,
FUN = function(x) { c(mean = mean(x), var = var(x)) })
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ZimmermannTb4. 4 Competicao de Cultivares de Feijao

Description

Dados de um ensaio de competi¢do de cultivares, em blocos completos ao acaso, da produgdo de
graos de feijdo em kg/ha. O experimento teve quinze tratamentos (cultivares e/ou linhagens) e
quatro blocos.

Format

Um data. frame com 60 observagdes e 3 varidveis

cult Fator de niveis nominais. Cultivar de feijao.
bloco Niimero inteiro que identifica o bloco da observagdo.

prod Produgdo de grios de feijao (ka ha=!).

Source
Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de

Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (Tabela 4.4, pag 72)

Examples

library(lattice)
data(ZimmermannTb4.4)
str(ZimmermannTb4.4)

xyplot(prod ~ cult, data = ZimmermannTb4.4,

n_n

groups = bloco, type = "o", jitter.x = TRUE,

xlab = "Cultivares”,
ylab = expression("Producdo de feijao”~(kg~ha*{-1})),
main = "Experimento de competigdo de cultivares”,

scales = list(x = list(rot = 90)))

aggregate(prod ~ cult, data = ZimmermannTb4.4,
FUN = function(x) { c(mean = mean(x), var = var(x)) })
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ZimmermannTb5.11 Proporcao de hastes sobreviventes ao ataque de insetos

Description

Experimento em delineamento quadrado latino onde foram tomadas quatro amostras em cada uma
das parcelas (tipo de inseticida) no que diz respeito ao nimero total de hastes e nimero de hastes
mortas por cupim (Sinthermes sp.) e lagarta elasmo (Elasmopalpus sp.). Com base nestes nimeros,
a propor¢do de hastes sobreviventes ao ataque de insetos foi calculada.

Format

Um data. frame com 484 observacdes e 5 varidveis

linha Fator de niveis nominais. Indica em que linha do quadrado latino em que estd a unidade
experimental.

coluna Fator de niveis nominais. Indica em que coluna do quadrado latino a unidade experimental
esta.

inset Fator de niveis nominais. Indica o inseticida aplicado.
amostra Fator de niveis numéricos. Identifica a amostra em cada unidade experimental.

prop Propor¢do de hastes sobreviventes ao ataque de insetos. O S6 é conhecida a proporc¢do
amostral. Nao sdo conhecidos o nimerador (nimero hastes sobreviventes) e denominador
(total de hastes avaliadas).

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (Tabela 5.1, pag 101)

Examples

library(lattice)
data(ZimmermannTbh5.11)
str(ZimmermannTb5.11)
aux <- aggregate(prop ~ linha + coluna + inset,
data = ZimmermannTb5.11, FUN = mean)

str(aux)

levelplot(prop ~ linha + coluna,

data = aux, aspect = "iso",
1bl = as.character(aux$inset),
panel = function(x, y, z, 1bl, ...) {

panel.levelplot(x, vy, z, ...)
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panel.text(x = x, y =y, labels = 1bl, pos = 3)
panel.text(x = x, y =y,
labels = sprintf("%0.2f", z),
pos = 1, cex = 0.8)
»
xyplot(prop ~ inset, data = ZimmermannTb5.11,
type = c("p", "a"),
xlab = "Inseticida”,
ylab = "Proporgdo de hastes sobreviventes")
ZimmermannTb5.15 Numero de Perfilhos em Arroz em Funcao de 6 Tratamentos
Description

Esperimento conduzido pelo pesquisador Evane Ferreira, em Santo Antdnio de Goids, em 1998.
O estudo avaliou o ndmero de perfilhos de arroz em fungdo de 6 tratamentos (ndo mencionados)
arranjados em um delineamento quadrado latino.

Format

Um data. frame com 36 observagdes e 4 varidveis, em que

linha Fator categdrico que representa as linhas do quadrado latino.

coluna Fator categdrico que representa as colunas do quadrado latino.

trat Fator categérico que representa os tratamentos estudados.

perf Numero de perfilhos de arroz.

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (Tabela 5.15, pag. 107)

Examples

library(lattice)

data(ZimmermannTb5.15)
str(ZimmermannTb5.15)

xyplot(perf ~ trat,
data = ZimmermannTb5.15,
type = c("p", "a"),
xlab = "Tratamento”,
ylab = "Numero de perfilhos”)
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ZimmermannTb5.2 Producao de Graos de Genotipos de Arroz

Description

Experimento em delineamento quadrado latino cujo objetivo foi medir a resposta em produtividade
de um grupo de oito gendtipos de arroz ao ataque inicial de pragas.

Format

Um data. frame com 64 observagdes e 4 varidveis

linha Fator de niveis nominais. Indica em que linha do quadrado latino a unidade experimental
esta.

coluna Fator de niveis nominais. Indica em que coluna do quadrado latino a unidade experimental
esta.

geno Fator de niveis nominais que representam os gendtipos de arroz em estudo.

prod Produgdo de arroz, em kg ha=*.

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antonio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (Tabela 5.2, pag 92)

Examples

library(lattice)
library(reshape)

data(ZimmermannTb5.2)
str(ZimmermannTb5.2)

cast(ZimmermannTb5.2, linha ~ coluna, value = "geno")
cast(ZimmermannTb5.2, linha ~ coluna, value = "prod")

levelplot(prod ~ linha + coluna,

data = ZimmermannTb5.2, aspect = "iso",

panel = function(x, y, z, subscripts, ...) {
panel.levelplot(x, y, z, subscripts = subscripts)
panel.text(x, y, ZimmermannTb5.2%$geno[subscripts],

pos = 3)

panel.text(x, y, sprintf("%0.1f", z), pos = 1)

»

xyplot(prod ~ geno, data = ZimmermannTb5.2, type = c("p", "a"),
xlab = "Genétipos de arroz”,
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ylab = expression("Produgdo de arroz"~(kg~ha*{-1})))

ZimmermannTb7.1 Ensaio de Competicao de Cultivares em Reticulado Quadrado

Description

Experimento feito pelos pesquisadores Orlando Peixoto Moraes, Emilio da Maia de Castro e Flavio
Breseghello, da Embrapa Arroz e Feijao, na fazenda Capivara em Santo Antdnio de Goids. O
delineamento reticulado quadrado 5 X 5 acomodou 25 cultivares, cada uma repetida 3 vezes. Foi
medida a produgdo das cultivares.

Format

Um data. frame com 75 observagdes e 4 varidveis, em que

rept Fator categérico que identifica os grupos de blocos que formam uma repeti¢do. Cada repeti¢ao
tem 5 blocos de tamanho 5.

bloc Fator categdrico que identifica os blocos dentro das repeti¢des.
cult Fator categdrico que representa as cultivares de arroz.

prod Producdo de arroz, kg ha=!.

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijdo. (Tabela 7.1, pag. 136)

Examples

library(lattice)

data(ZimmermannTb7.1)
str(ZimmermannTb7.1)

ftable(xtabs(~rept + cult, data = ZimmermannTb7.1))
ftable(xtabs(~rept + bloc + cult, data = ZimmermannTb7.1))

xyplot(prod ~ reorder(cult, prod), groups = rept,
data = ZimmermannTb7.1,
type = c("p", "a"y,
xlab = "Cultivares”,
ylab = expression("Producgdo”~(kg~ha*{-1})))
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ZimmermannTb7.4 Producao de Graos de Arroz em Ensaio Reticulado Retangular

Description

Dados de um estudo sobre competi¢@o de cultivares e linhagens de arroz irrigado quanto a produtivi-
dade. O experimento foi conduzido em ensaio em reticulado retangular 5 x 6 (blocos de tamanho
5, 6 blocos por repeticdo), com trés repetigdes.

Format
Um data. frame com 90 observagdes e 3 varidveis, em que
rept Fator categérico que representa as repeticdes do experimento. Cada repeti¢des tem 6 blocos
de tamanho 3, perfazendo 30 parcelas, uma para cada uma das cultivares/linhagens estudadas.
bloco Fator categérico que indentifica os blocos.
cult Fator categérico que identifica as cultivares/linhagens em competicdo.

prod Producio de griios de arroz irrigado (ka ha=!).

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijdo. (Tabela 7.4, pag. 140)

Examples

library(lattice)

data(ZimmermannTb7.4)
str(ZimmermannTb7.4)

xtabs(~bloc + rept, data = ZimmermannTb7.4)
xtabs(~cult + rept, data = ZimmermannTb7.4)

xyplot(prod ~ reorder(cult, prod),
data = ZimmermannTb7.4, type = c("p", "a"),
xlab = "Cultiavres”,
ylab = expression("Producdo de graos de arroz”"~(kg~ha*{-13})))
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ZimmermannTh8.5 Producao de Graos de Feijao em Delineamento de Blocos Aumentos
de Federer

Description

Dados de um estudo em desenho de blocos aumentados de Federer, com total de dezoito blocos,
cada um com quatro testemunhas (1 a 4), e 12 linhagens, num total de 216 linhagens. Os dados
sdo de apenas 10 dos blocos, contendo 9 parcelas em cada um, 4 delas sendo testemunhas e as 5
restantes sdo linhagens. A resposta medida foi a producdo de griios de feijdo em kg ha=*.

Format

Um data. frame com 90 observagdes e 3 varidveis, em que

bloc Fator categdrico que identifica os blocos do experimento. Cada bloco tem tamanho 9.

linh Fator categérico que identifica as linhagens do experimento. A linhagens identificas de 1 a 4
sdo as testemunhas.

prod Producdo de grios de feijdo (ka ha=!).

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (Tabela 8.5, pag. 158)

Examples

library(lattice)

data(ZimmermannTb8.5)
str(ZimmermannTb8.5)

xtabs(~1linh, data = ZimmermannTb8.5)
xtabs(~bloc, data = ZimmermannTb8.5)

xyplot(prod ~ reorder(linh, prod), data = ZimmermannTb8.5,
xlab = "Linhagens (ordenadas)”,
ylab = expression("Producdo de graos de feijdo"~(kg~ha*{-1})))
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ZimmermannTh9.13 Materia Seca de Feijao em Fatorial 3x3

Description

Dados de um estudo em ensaio fatorial 3 t¢mes 3, considerando trés niveis de densidade de solo
e trés doses microelementos. Cada vaso continha trés plantas de arroz e, adicionalmente aos mi-
croelementos, foi feita adubagdo com 4 g por vaso de formulado 5-30-15. Os dados sdo de matéria
seca de feijao, em escala logaritmica. O experimento foi instalado em delineamento de blocos
casualizados.

Format

Um data. frame com 27 observagdes e 4 varidveis, em que

micro Fator de niveis métricos que sdo as doses de microelementos (FTE-BR-12) aplicado ao solo
(g vaso~1).

dens Fator de niveis métricos que é densidade do solo na qual foram cultivadas as plantas (g dm~1).
rept Inteiro que identifica as repeti¢des de cada cela experimental.

imseca Logaritimo decimal da matéria seca das plantas de feijao.

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijao. (Tabela 9.13, pag 179)

Examples

library(lattice)

data(ZimmermannTbh9.13)
str(ZimmermannTh9.13)

xtabs(~micro + dens, data = ZimmermannTb9.13)

xyplot(lms ~ dens, data = ZimmermannTb9.13,
groups = micro, type = c("p”, "a"),
auto.key = list(
title = expression("Microelementos”~(g~vaso*{-1})),
cex.title = 1.1, columns = 3),
xlab = expression(”Densidade do solo”~(g~cm*{-3})),
ylab = "log da matéria seca")
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ZimmermannTb9.17 Epoca de Aplicacao de NK na Producao de Graos de Arroz

Description

Dados de um estudo em ensaio fatorial 3 x 3, referentes a producio de grios de arroz, em kg ha=?.
O delineamento € o de blocos completos ao acaso, com trés repeti¢des. Foram testados os efeitos
do nitrogénio, potassio e épocas de aplicacdo destes elementos na produtividade da soca do arroz
irrigado.

Format

Um data.frame com 81 observagdes e 5 varidveis, em que

epoc Fator categdrico que representa a época de aplicagc@o dos nutrientes.
pota Fator categdrico que representa a dose de potdssio aplicada.
nitr Fator categdrico que representa a dose de nitrogénio aplicada.

bloc Fator categérico que representa os blocos do experimento. Os blocos tinham tamanho 3% =
27.

prod Produgdo de grdo de arroz em (kg ha=1).

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijdo. (Tabela 9.17, pag. 182)

Examples

library(lattice)

data(ZimmermannTbh9.17)
str(ZimmermannTb9.17)

ftable(xtabs(~nitr + pota + epoc, data = ZimmermannTbh9.17))

xyplot(prod ~ nitr | epoc, data = ZimmermannTbh9.17,
groups = pota, type = c("p", "a"),
as.table = TRUE,
auto.key = list(title = "Potassio”, cex.title = 1.1,
columns = 3),

strip = strip.custom(strip.names = TRUE,

var.name = "Epoca”,

sep =" : "),
xlab = "Nitrogénio”,
ylab = expression("Produgdo de graos de arroz"~(kg~ha*{-13})))



ZimmermannTb9.22 421

ZimmermannTb9. 22 Fungicidas e Polimero na Infeccao de Fusarium em Sementes

Description

Resultados de um experimento fatorial com tratamentos adicionais 3 x 342 que estudou o niimero de
sementes infectadas por fusaruim em funcio aplicagio de fungicidas as sementes e do uso associado
de um polimero depois do fungicida ou misturado a ele. Os dois tratamentos adicionais era a
aplicacdo isolada do polimero e uma testemunha sem qualquer tratamento. O experimento foi
instalado em delineamento inteiramente casualizado.

Format

Um data. frame com 55 observagdes e 4 varidveis, em que

trat Fator cetegdrico que identifica as celas experimentais do fatorial com tratamentos adicionais.

fung Fator categérico que identifica os niveis dos fungicidas aplicados as sementes. Benlate, Cap-
tam e Derosal s@o os fungicidas. O polimero puro e uma testemunha também foram investi-
gados.

aplic Fator categérico que indica a forma de aplicacdo do fungicida em relag@o ao polimero: antes
do polimero, misturado com o polimero ou o fungicida puro.

nsi Numero de sementes infectadas por fusarium de um total de 40 sementes.

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijdo. (Tabela 9.22, p4g. 188)

Examples

library(lattice)

data(ZimmermannTb9.22)
str(ZimmermannTb9.22)

xtabs(~fung + aplic, ZimmermannTb9.22)

xyplot(nsi/40 ~ trat, data = ZimmermannTb9.22,
xlab = "Tratamentos”,
ylab = "Proporgdo de sementes infectadas”,
scales = list(x = list(rot = 90)))

# Grafico da fungdo arco seno da raiz.
curve(asin(sgrt(x)), from = 0, to = 1)

# Transformagdo arco seno da raiz quadrada da proporgao.
asin(sqrt(ZimmermannTb9.22%$nsi/40))
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# A transformagdo ndo elimina os zeros.
xyplot(asin(sqrt(nsi/40)) ~ trat, data = ZimmermannTb9.22,
xlab = "Tratamentos”,
ylab = "Arco seno da raiz da proporgao”,
scales = list(x = list(rot = 90)))

ZimmermannTh9. 26 Epoca de Aplicacao de NK na Altura de Plantas

Description

Dados de um estudo em fatorial 33, sobre adubagio nitrogenada e potdssica e suas épocas de apli-
cacdo. Os dados sdo referentes a altura de plantas no cultivo da soca de arroz irrigado. Dados
referen-se apenas aos valores do primeiro bloco. Veja ZimmermannTb9.17.

Format

Um data. frame com 27 observagdes e 4 varidveis, em que

epoc Fator categérico que representa a época de aplicacio dos nutrientes.
pota Fator categérico que representa a dose de potdssio aplicada.
nitr Fator categérico que representa a dose de nitrogénio aplicada.

alt Altura das plantas (cm).

Source

Zimmermann, F. J. (2004). Estatistica aplicada a pesquisa agricola (1st ed.). Santo Antdnio de
Goids, GO: Embrapa Arroz e Feijdo. (Tabela 9.26, pag. 190)

Examples

library(lattice)
library(latticeExtra)

data(ZimmermannTh9.26)
str(ZimmermannTb9. 26)

ftable(xtabs(~epoc + nitr + pota, data = ZimmermannTb9.26))

useOuterStrips(xyplot(alt ~ nitr + pota | epoc, outer = TRUE,
data = ZimmermannTh9. 26,
type = c("p", "a"),
xlab = "Niveis de nitrogénio/potassio”,
ylab = "Altura das plantas (cm)"),
strip = strip.custom(
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strip.name = TRUE, var.name = "Epoca"),
strip.left = strip.custom(
factor.levels = c(”"Nitrogénio”, "Potassio”)))
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